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บทคัดยอ 

โรคมะเร็งเปนสาเหตุการเสียชีวิตของประชากรไทยเปนอันดับ 1 กอนหนาน้ีการวินิจฉัยการเกิดโรคมะเร็งทําไดเชนการสอบถาม

ประวัติ และการทดสอบเลือดหรือของเหลวภายในรางกายโดยทดสอบในหองปฏิบัติการเปนตน ดังน้ันงานวิจัยน้ีจึงนําเทคนิคการทํา

เหมืองขอมูลมาประยุกตใชกับการตรวจวิเคราะหการเกิดโรคมะเร็ง โดยเปรียบเทียบอัลกอริธึมการทําเหมืองขอมูลประกอบดวย

อัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor และอัลกอริธึม Naïve Bayes ผลการเปรียบเทียบพบวาอัลกอริ ธึม C4.5 มี

ประสิทธิภาพสูงสุดที่ 98.63% แลวนําแบบจําลองที่มีคาประสิทธิภาพสูงที่สุดเปนแบบจําลองสําหรับวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิด

โรคมะเร็งพบวาผูที่สูบบุหรี่จะมีความเสี่ยงตอการเปนโรคมะเร็ง และสามารถนํากฎการจําแนกขอมูลที่ไดไปพัฒนาเปนระบบตรวจ

วิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็งได 

คําสําคัญ: โรคมะเร็ง; การทําเหมืองขอมูล; อัลกอริธึม 

Abstract 

Cancer is the most leading cause of death in Thailand. Previous diagnosis of the cancer has been done by 

several methods, namely, medical history, blood testing and body fluids. In this paper, we have proposed a cancer 

diagnostic technique by using data mining. By comparing C4.5, k-Nearest Neighbor and Naïve Bayes, performance 

comparisons have showed that the C4.5 outperforms k-Nearest Neighbor and Naïve Bayes. The C4.5 performs 

98.63% of accuracy, and is the most efficient algorithms for analyzing the cause of cancer. In addition, smokers are 

riskiness for cancer using our analytical model. Furthermore, our analytical model can be used to apply for 

developing the analytical system for cancer. 
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1. บทนํา 

โรคมะเร็งเปนกลุมโรคที่ทําใหประชากรไทยเสียชีวิตเปนอันดับ 1 ของประเทศ [1] ชนิดของมะเร็งที่พบประกอบดวยมะเร็งปาก

มดลูกและมะเร็งเตานมพบในผูหญิง สวนมะเร็งตับและมะเร็งปอดพบในผูชาย โดยโรคมะเร็งมีสาเหตุเกิดจากหลายๆ ปจจัย เชน การ

บริโภคอาหารและเครื่องที่มีสวนประกอบของสารเคมี การไดรับรังสี หรือพยาธิบางชนิดเปนตน 

การทําเหมืองขอมูล (data mining) เปนการนําระบบคอมพิวเตอรมาประมวลผลกับขอมูลที่มีอยูเปนจํานวนมากเพื่อใหไดความรูใน

ฐานขอมูลน้ันโดยอาศัยหลักการคนหารูปแบบความสัมพันธใหมที่มีความหมายและแนวโนมจากขอมูลจํานวนมากที่เก็บไวโดยใชการ

จดจํารูปแบบทางสถิติและคณิตศาสตร ซ่ึงการทําเหมืองขอมูลมีประโยชนสําหรับการวิเคราะหกับขอมูลที่มีอยูเปนจํานวนมากในหลายๆ 

สาขาเชน ในองคกรธุรกิจ สถาบนัการศึกษา และองคกรเก่ียวกับวิทยาศาสตรสุขภาพ 

จากปญหาการตรวจคนหามะเร็งระยะเริ่มแรกทําไดโดยการสอบถามประวัติโดยละเอียด การตรวจรางกายโดยละเอียด การตรวจ

ทางหองปฏิบัติการเปนตนซ่ึงวิธีการดังกลาวเปนวิธีที่ไมสะดวกสําหรับประชาชนที่ตองการทราบการตรวจคนหาปจจัยที่สงผลตอการเกิด

โรคมะเร็ง โดยจากที่ปจจุบันเทคโนโลยีสารสนเทศมีความกาวหนาสามารถนํามาใชในการตรวจวิเคราะหเพื่อตรวจคนหาปจจัยที่สงผล

ตอการเกิดโรคมะเร็งไดและจากการศึกษางานวิจัยที่เก่ียวของพบวาการทําเหมืองขอมูลเปนวิธีที่สามารถนํามาใชสําหรับการตรวจ

วิเคราะหหาปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็ง 

ดังน้ันในงานวิจัยน้ีจึงไดรวบรวมขอมูลและออกแบบขั้นตอนการวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็ง โดยการสํารวจ

ประชากรกลุมที่เปนโรคมะเร็งในจังหวัดกาฬสินธุเพื่อนําขอมูลที่ไดมาเปรียบเทียบประสิทธิภาพดวยการทําเหมืองขอมูล โดยสําหรับ

อัลกอริธึมการทําเหมืองขอมูลในงานวิจัยน้ีใชอัลกอริธึม C4.5 [2] อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor [3] และอัลกอริธึม Naïve Bayes 

[4] มาวิเคราะหปจจัยที่มีผลตอการเกิดโรคมะเร็งโดยวัดประสิทธิภาพเพื่อเปรียบเทียบคาความแมนยํา (accuracy) [5] สําหรับนําไป

สรางแบบจําลอง (model) พยากรณแลวนําแบบจําลองที่ไดคนหาปจจัยเพื่อวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็ง ผลที่ไดแสดง

ใหเห็นวาอัลกอริธึม C4.5 มีประสิทธิภาพสูงสุดสําหรับการสรางแบบจําลองพยากรณและผลจากการคนหาปจจัยที่สงผลตอการเกิด

โรคมะเร็งพบวา การสูบบุหรี่เปนปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็งมากที่สุด สามารถนําผลที่ไดจากงานวิจัยน้ีเปนขอมูลเพื่อสนับสนุน

การวิเคราะหสาเหตุการเกิดโรคมะเร็งได อีกทั้งสามารถนํากฎการจําแนกขอมูลและแบบจําลองที่ไดจากงานวิจัยน้ีไปพัฒนาเปนระบบ

ตรวจวิเคราะหการเกิดโรคมะเร็ง 

 

2. ทฤษฎีและงานวิจัยท่ีเก่ียวของ 

2.1 โรคมะเร็ง [6] คือกลุมของโรคที่เกิดขึ้นจากการแบงเซลลที่ไมสามารถควบคุมไดและการที่เซลลเหลาน้ีเขาไปทําลายเน้ือเยื่ออ่ืนๆ 

อาจโดยการที่เซลลเจริญเติบโตเขาไปยังเน้ือเยื่ออ่ืนๆ หรือการกระจายเซลลไปยังที่ อ่ืนๆ ที่เปนการแพรกระจายของเน้ือราย การ

เจริญเติบโตที่ไมสามารถควบคุมไดน้ีอาจเกิดจากการกลายพันธุของ DNA ภายในเซลลทําใหขอมูลทางพันธุกรรมที่ควบคุมการทํางาน

ของเซลลสูญเสียไป ในประเทศไทยพบบอยอยู 4 ชนิด [1] คือมะเร็งปากมดลูกและมะเร็งเตานมพบในผูหญิง สวนมะเร็งตับและมะเร็ง

ปอดพบในผูชาย โดยสาเหตุและปจจัยเสี่ยงของการเกิดมะเร็ง อยางเชนการบริโภคอาหารและเครื่องดื่มในปจจุบันสวนใหญมีวัตถุดิบมา

จากสารเคมี สารกอมะเร็งที่ปนเปอน ในอาหาร อากาศ เครื่องดื่ม ยารักษาโรคเปนตน รวมทั้งการไดรับรังสี เชื้อไวรัส เชื้อแบคทีเรียและ

พยาธิบางชนิด 

2.2 เหมืองขอมูล ถูกนิยามไวหลายความหมายเชน Daniel [3] กลาววาการทําเหมืองขอมูลคือขั้นตอนการคนหารูปแบบ

ความสัมพันธใหมที่มีความหมายและแนวโนมจากขอมูลจํานวนมากที่เก็บไวโดยใชการจดจํารูปแบบทางสถิติและคณิตศาสตร ในปจจุบัน

การทําเหมืองขอมูลไดถูกนําไปประยุกตใชในงานหลายประเภท ทั้งในดานธุรกิจที่ชวยในการตัดสินใจของผูบริหาร ในดานเศรษฐศาสตร

และวิทยาศาสตรสุขภาพเปนตน การทําเหมืองขอมูลคือวิวัฒนาการหน่ึงในการจัดเก็บและตีความหมายขอมูล จากเดิมที่มีการจัดเก็บ
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ขอมูลอยางงายๆ มาสูการจัดเก็บในรูปของฐานขอมูลที่สามารถดึงขอมูลสารสนเทศมาใชจนถึงการทําเหมืองขอมูลที่สามารถคนพบ

ความรูที่ซอนอยูในขอมูล 

2.3 อัลกอริธึม C4.5 ถูกเสนอโดย Quinlan [2] เปนอัลกอริ ธึมที่สามารถสรางตนไมตัดสินใจ (decision tree) ใชงานงาย

กระบวนการทํางานไมซับซอนและไดผลลัพธที่ดีในการนําไปใชงาน หลักการทํางานของอัลกอริธึมจะคัดเลือก Attribute ที่สําคัญที่สุดที่

มีคา Gain Ratio สู งสุดมาเปนโหนดราก ( root note) ซ่ึงโครงสรางการทํางานของอัลกอริ ธึม C4.5 สามารถคัดแยกขอมูล 

(Classification) ได 

2.4 อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor (k-NN) [3] เปนวิธีที่ใชสําหรับจัดแบงคลาสของขอมูล โดยเทคนิคน้ีจะตัดสินใจวา คลาสใดที่

สามารถแทนเงื่อนไขหรือกรณีใหมๆ ได โดยใชวิธีการตรวจสอบจํานวนบางจํานวน (k) ของกรณีหรือเงื่อนไขที่เหมือนกันหรือใกลเคียง

กันมากที่สุด โดยจะหาผลรวม (count up) ของจํานวนเงื่อนไข หรือกรณีตางๆ สําหรับแตละคลาส แลวกําหนดเงื่อนไขใหมๆ ใหกับ

คลาสที่เหมือนกันกับคลาสที่ใกลเคียงกันมากที่สุด โดยขั้นตอนการหาระยะที่ใกลที่สุดดวยสมการ Euclidean Distance ดังสมการ (1) 

 



  2
Euclidean , ,

1

( , ) ( )
n

i i i k i k

k

d x y x y      (1) 

โดย Euclidean ( , )i id x y  คือระยะหางระหวาง ตัวอยาง ix  และตัวอยาง iy   

     ,i kx  คือสมบัติตัวที่ k ของตัวอยาง ix  

2.5 อัลกอริธึม Naïve Bayes [4] เปนอัลกอริธึมที่ใชสําหรับการจําแนกประเภทขอมูล โดยลักษณะของอัลกอริธึมใชงานไดดีกับ

ลักษณะขอมูลที่มี Attribute ของตัวอยางไมขึ้นตอกันและเซตตัวอยางขอมูลที่มีจํานวนมาก นิยมนําไปใชกับการจําแนกประเภท

ขอความเปนตน โดยอัลกอริธึม Naïve Bayes เปนวิธีการจําแนกที่ไมซับซอนดัง ภาพที่ 1 

 
ภาพที่ 1 Naïve Bayes Learning Algorithms [4] 

 

2.6 งานวิจัยที่เก่ียวของ 

Cheewaprakobkit [7] ไดเสนองานวิจัยที่ใชเทคนิคตนไมตัดสินใจดวยอัลกอริธึม C4.5 สําหรับเปรียบเทียบประสิทธิภาพกับ

โครงขายประสาทเทียมเพื่อแยกประเภทของปจจัยที่สงผลตอผลสัมฤทธ์ิทางการเรียนของนักศึกษาระดับปริญญาตรีในหลักสูตร

นานาชาติ จากงานวิจัยแสดงใหเห็นวา C4.5 ใหความแมนยําในการพยากรณที่ 85.13% มากกวาโครงขายประสาทเทียมที่ไดผลเปน 

83.87% 

Kotsiantis และคณะ [8] ไดเสนองานวิจัยที่เปรียบเทียบประสิทธิภาพของอัลกอริธึมเพื่อพยากรณประสิทธิภาพของนักศึกษาใน

ระบบการศึกษาทางไกลดวยอัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม Naïve Bayes อัลกอริธึม Ripper และ อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor 

ผลการวิจัยแสดงใหเห็นวาอัลกอริธึม Naïve Bayes ใหคาประสิทธิภาพ 74.70% สูงกวาอัลกอริธึมอ่ืนๆ  
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Pansumret และคณะ [9] ไดเสนองานวิจัยที่เปรียบเทียบอัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม Naïve Bayes และ อัลกอริธึม k-Nearest 

Neighbor สําหรับวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอระดับผลการเรียนของนักศึกษาโดยงานวิจัยแสดงใหเห็นวาอัลกอริธึม C4.5 ใหคา

ประสิทธิภาพ 73.55% สูงกวาอัลกอริธึมอ่ืนๆ 

Muntham และ Ingsrisawang [10] ไดเสนองานวิจัยที่ใชตนไมตัดสินใจดวยอัลกอริธึม C4.5 เพื่อวินิจฉัยโรคระบบการหายใจโดย

ใชขอมูลจากเวชระเบียนจํานวน 7,327 ราย โดยแบงออกเปนโรคติดเชื้อทางเดินหายใจสวนบนแบบเฉียบพลันพบวาใชตัวแปรที่คัดเลือก 

7 ตัวแปรกับชุดขอมูลเรียนรูตอชุดขอมูลทดสอบ 70:30 ไดคาความถูกตองของการจําแนกเทากับ 92.32% โรคปอดอักเสบพบวาใชตัว

แปรที่คัดเลือก 8 ตัวแปรกับชุดขอมูลเรียนรูตอชุดขอมูลทดสอบ 70:30 ไดคาความถูกตองของการจําแนกเทากับ 94.70% และโรคโพรง

อากาศขางจมูกอักเสบเฉียบพลันพบวาใชตัวแปรที่คัดเลือก 7 ตัวแปรกับชุดขอมูลเรียนรูตอชุดขอมูลทดสอบ 50:50 ไดคาความถูกตอง

ของการจําแนกเทากับ 94.69% 

 

ตารางที ่1 Attribute 

Attribute Description Attribute Description 

Age อายุ (ป) 

26 - 35 ป = 1; 36 - 45 ป = 2; 

46 - 55 ป = 3; 56 - 65 ป = 4;  

66 ป ขึ้นไป = 5 

Alcohol ดื่มเครื่องดื่มที่มีสวนผสมของแอลกอฮอล 

0 = เคย, 1 = ไมเคย 

Sex 0 = หญิง, 1 = ชาย Smoking 0 = เคย, 1 = ไมเคย 

Status 0 = โสด, 1 = สมรสหรือเคยสมรส Salt รับประทานอาหารที่มีไขมันเปนประจํา 

0 = ใช, 1 = ไมใช 

Career อาชีพ 

0 = อ่ืนๆ, 1= เก่ียวกับสุขภาพ 

High-fat รับประทานอาหารที่มีไขมันเปนประจํา  

0 = ใช, 1 = ไมใช 

Cripple 0 = พิการ, 1 = ไมพิการ HIV เปนผูติดเชื้อ HIV 

0 = ใช, 1 = ไมใช 

Heredity กรรมพันธุ 

0 = มี, 1 = ไมมี 

  

 

3. วิธีดําเนินการวิจัย 

3.1 การเตรียมขอมูล 

งานวิจัยน้ีมุงเนนเปรียบเทียบประสิทธิภาพคาความแมนยําของอัลกอริธึมที่ใชทําเหมืองขอมูลเพื่อนําผลที่ไดสรางแบบจําลอง

พยากรณ โดยเปรียบเทียบระหวางอัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor และ อัลกอริธึม Naïve Bayes ซ่ึงจากการศึกษา

งานวิจัยที่เก่ียวของพบวาอัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor และอัลกอริธึม Naïve Bayes มีประสิทธิภาพคา 

ความแมนยําสําหรับสรางแบบจําลองพยากรณ และในงานวิจัยน้ีไดวิเคราะหปจจัยที่มีผลตอการเกิดโรคมะเร็งโดยปจจัยเสี่ยงที่จะ

เกิดโรคมะเร็งไดรับขอมูลจากสถาบนัมะเร็งแหงชาติ [11] ซ่ึงประกอบดวย อายุ (age)  เพศ (sex) สถานะภาพ (status) อาชีพ (career) 

ความผิดปกติในรางกายตั้งแตกําเนิด (cripple) กรรมพันธุ (heredity) เคยดื่มเครื่องดื่มที่มีสวนผสมของแอลกอฮอล (alcohol) สูบบุหรี่ 

(smoking) รับประทานอาหารเค็มเปนประจํา (salt) รับประทานอาหารที่มีไขมันเปนประจํา (high-fat) และเปนผูติดเชื้อ HIV 
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3.2 การจัดเก็บขอมูล 

งานวิจัยน้ีดําเนินการจัดเก็บขอมูลโดยใชแบบสอบถามพฤติกรรมผูปวยโรคมะเร็งในจังหวัดกาฬสินธุ 3 อําเภอประกอบดวยพื้นที่

อําเภอสมเด็จ อําเภอนามนและอําเภอกุฉินารายณที่มีอายุ 26 ปขึ้นไปจํานวน 517 ราย ระหวางเดือนตุลาคม พ.ศ. 2557 ถึง เดือน

กันยายน พ.ศ. 2558 โดยมีโครงสรางขอมูลและรหัสขอมูลดังตารางที่ 1 

 

3.3 การวัดประสิทธิภาพของอัลกอริธึม  

เพื่อเปรียบเทียบคาความแมนยําสําหรับนําไปสรางแบบจําลองพยากรณในงานวิจัยน้ีใชการวัดคา k-Fold cross-validation [12] 

คาความแมนยํา  [5] และคาสัมบูรณของความคลาดเคลื่อนเฉลี่ย (mean absolute error : MAE) [13] มีรายละเอียดดังน้ี 

k-Fold cross-validation คือวิธีการวัดประสิทธิภาพสําหรับพยากรณตัวอยางของแบบจําลอง โดยพื้นฐานของเทคนิคน้ีคือการสุม

ตัวอยางมีกระบวนการทํางานเริ่มจากการแบงชุดขอมูลออกเปนสวนๆ เทาๆ กัน โดยแบงขอมูลออกเปน k ชุดเทาๆ กันเพื่อนําขอมูล

บางสวนมาใชสําหรับเรียนรู (training set) แลวคํานวณคาความแมนยําจากการพยากรณ k รอบ โดยแตละรอบจะมีการสราง

แบบจําลองจําแนกประเภท 1 ตัวแลวนําขอมูลบางสวนมาใชทดสอบ (testing set) กับแบบจําลองที่ไดจากการเรียนรู  

คาความแมนยํา คือคาที่ไดจากวิธีการทดสอบหาคาพยากรณความถูกตองของขอมูลวามีความถูกตองมากนอยเพียงใดโดยคิดเปนคา

รอยละ (%) โดยใชสูตรการคํานวณดังสมการ (2) 




  
( )

( )

TP TN
Accuracy

TP TN FP FN
      (2) 

โดย TP คือ คาที่พยากรณถูกตองเชิงบวก 

      TN คือ คาที่พยากรณถูกตองเชิงลบ 

      FP คือ คาที่พยากรณผิดพลาดเชิงบวก 

      FN คือ คาที่พยากรณผิดพลาดเชิงลบ 

คาสัมบูรณของความคลาดเคลื่อนเฉลี่ย คือคาที่ไดจากวิธีการวัดความแตกตางระหวางคาความจริงกับคาพยากรณ ซ่ึงหากคํานวณ

แลวคา MAE นอยแสดงวาแบบจําลองสามารถประมาณคาไดใกลเคียงกับความจริงซ่ึงหากไดผลการคํานวณ MAE เทากับ 0 แสดงวาไม

เกิดความคลาดเคลื่อนในแบบจําลองโดยการคํานวณหาคา MAE ใชสมการดังสมการ (3) 



 
1

1
| |

n

i

i

MAE e
n

        (3) 

โดย  ei คือ ผลตางระหวางคาขอมูลจริงกับคาพยากรณ 

n คือ จํานวนขอมูลที่ใชพยากรณ 

 

3.4 ขั้นตอนการสรางแบบจําลองพยากรณ 

ขั้นตอนการสรางแบบจําลองพยากรณใชอัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor และอัลกอริธึม Naïve Bayes ดังภาพที่ 2 
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ภาพที่ 2 Work Flow 

 
ภาพที่ 3 Data Method 10-Fold cross-validation 

 

จากภาพที่ 2 แสดงขั้นตอนการสรางแบบจําลองเพื่อใชพยากรณการเกิดโรคมะเร็งโดยวัดประสิทธิภาพคาความแมนยําเพื่อหา

แบบจําลองที่ดีที่สุดใชเปนแบบจําลองสําหรับพยากรณโรคมะเร็งโดยมีรายละเอียดดังน้ี  

1) จากการจัดเก็บขอมูลที่มีปจจัยนําเขา 11 ปจจัยการดําเนินการในขั้นตอนน้ีจะแทนขอมูลที่ไดจากแบบสอบถามดวยตัวเลขตาม

คําอธิบายในตารางที่ 1 ยกตัวอยางเชนมีกรรมพันธุที่เปนโรคมะเร็งถามีใหแทนขอมูลดวยตัวเลข 0 ถาไมมีใหแทนขอมูลดวยตัวเลข 1 

เปนตน  

2) Data Cleaning เม่ือรวบรวมแบบสอบถามโดยจัดเก็บขอมูลที่มีปจจัยนําเขา 11 ปจจัยและแทนคาดวยตัวเลขแลวตรวจสอบวา

ขอมูลมีคาวาง (missing value) และสิ่งรบกวน (noisy data) หรือไมโดยแทนคาที่เปนตัวเลขดวยคาเฉลี่ยของขอมูล  

3) เลือกขอมูลที่ใชสําหรับเรียนรู  และทดสอบ ตามวิธีการ k-Fold cross-validation ที่เปนวิธีสุมเลือกขอมูลแบบความเที่ยงตรง k 

กลุม โดยในงานวิจัยน้ีกําหนด k = 10 โดยการทดสอบครั้งแรกขอมูลชุดที่ 1 จะเปนขอมูลชุดทดสอบสวนที่เหลือจะเปนชุดเรียนรู ครั้งที่ 

2 ขอมูลชุดที่ 2 จะเปนขอมูลชุดทดสอบสวนที่เหลือจะเปนชุดเรียนรู ทําแบบน้ีจนถึงการทดลองที่ k โดยอธิบายขั้นตอนดังภาพที่ 3 

4) สรางแบบจําลองเพื่อใชสําหรับการพยากรณโดยนําขอมูลมาวิเคราะหตามอัลกอริธึม C4.5 อัลกอริธึม Naïve Bayes และ 

อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor (k = 10) ซ่ึงในงานวิจัยน้ีใชโปรแกรม Weka 3.8 สําหรับการทดสอบอัลกอริธึมเพื่อวัดประสิทธิภาพ

ความแมนยํา 

5) ตรวจสอบความถูกตองโดยการทดสอบแบบจําลองดวยชุดขอมูลทดสอบเพื่อวัดประสิทธิภาพคาความแมนยําและคาสัมบูรณของ

ความคลาดเคลื่อนเฉลี่ยแลวเปรียบเทียบประสิทธิภาพแตละอัลกอริธึมเพื่อหาแบบจําลองที่ดีที่สุดเพื่อใชสําหรับเปนแบบจําลองพยากรณ

โรคมะเร็ง 

6) คนหาปจจัย ซ่ึงในขั้นตอนน้ีเปนกระบวนการวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็งโดยนําอัลกอริธึมที่มีประสิทธิภาพที่ดี

ที่สุดในการสรางแบบจําลองมาคนหาปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็งดวยวิธีการตรวจสอบปจจัยยอนกลับแลวลดการนําเขาปจจัย

นําเขาทีละหน่ึงปจจัย [14] จากน้ันตรวจสอบคาความแมนยํา โดยปจจัยนําเขาใดมีคาลดลงมากที่สุดแสดงใหเห็นวาปจจัยน้ันมี

ความสําคัญที่สุด 
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4. ผลและการอภิปรายผลการวิจัย 

4.1 ผลการสรางแบบจําลองพยากรณ 

ตารางที ่2 Performance of Mode 

Algorithms Accuracy MAE 

C4.5 98.63 0.04 

k-NN 74.66 0.28 

Naïve Bayes 65.07 0.45 

 

จากตารางที่ 2 แสดงคาความแมนยํา และคาสัมบูรณของความคลาดเคลื่อนเฉลี่ย ของแตละอัลกอริธึม โดยอัลกอริธึม C4.5 เปน

อัลกอริธึมที่มีความแมนยําสูงสุดที่ 98.63 % คา MAE เทากับ 0.04 แสดงใหเห็นวา C4.5 มีความแมนยํามากกวา k-Nearest Neighbor 

(k=10) ที่มีความแมนยํา 74.66 % คา MAE เทากับ 0.28 และ Naïve Bayes ที่มีความแมนยํา 65.07 % คา MAE เทากับ 0.45 ดัง

ภาพที่ 4 

 

 
ภาพที่ 4 Comparison Accuracy of Model 

 
ภาพที่ 5 Comparison Mean Absolute Error (MAE) of 

Model 

อีกทั้งคา MAE ที่แสดงความคลาดเคลื่อนเฉลี่ยของอัลกอริธึม C4.5 มีคานอยกวาอัลกอริธึม k-Nearest Neighbor (k=10)  และ

อัลกอริธึม Naïve Bayes ดังภาพที่ 5 แสดงใหเห็นวาอัลกอริธึม C4.5 สามารถประมาณคาไดใกลเคียงกับความจริง ดังน้ันจึงนํา

แบบจําลองที่ไดจากอัลกอริธึม C4.5 มาใชสําหรับคนหาปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็ง 

จากผลการสรางแบบจําลองพยากรณในงานวิจัยน้ีที่มีการกําหนดปจจัยนําเขา 11 ปจจัยที่มีลักษณะชุดขอมูลเปนตัวเลข โดย

อัลกอริธึม C4.5 มีประสิทธิภาพสามารถประมาณคาไดใกลเคียงกับความจริงมากที่สุด และเม่ือเปรียบเทียบกับงานวิจัยของ Kotsiantis 

และคณะ [8] ผลการสรางแบบจําลองพยากรณในงานวิจัยน้ีมีประสิทธิภาพดีกวาอัลกอริธึม Naïve Bayes และจากการกําหนด k-Fold 

cross-validation ที่ใชสุมเลือกขอมูลแบบความเที่ยงตรง k กลุม โดยในงานวิจัยน้ีกําหนด k = 10 แสดงใหเห็นวาลักษณะขอมูลปจจัย

นําเขาของงานวิจัยน้ีสามารถใหคาความแมนยํามากกวางานวิจัยของ Cheewaprakobkit [7] งานวิจัยของ Pansumret และคณะ [9] 

และงานวิจัยของ Muntham และ Ingsrisawang [10] ที่มีการกําหนดคา k = 3 
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4.2 ผลการคนหาปจจัย 

ผลการคนหาปจจัยซ่ึงแสดงใหเห็นถึงผลการวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็งโดยการนําอัลกอริธึม C4.5 ที่มีประสิทธิภาพ

ในการสรางแบบจําลองสูงสุดมาคนหาปจจัย โดยแสดงปจจัยนําเขาที่มีความสําคัญ 5 ลําดับ ดังน้ี 

 

ตารางที ่3 Factors Affecting the Cancer 

Attribute Accuracy No. 

Smoking 90.19 1 

Age 91.23 2 

Alcohol 93.69 3 

HIV 94.15 4 

Heredity 95.66 5 

 

จากตารางที่ 3 แสดงใหเห็นวาปจจัยที่มีผลตอการเกิดโรคมะเร็งมากที่สุดคือการสูบบุหรี่ โดยพิจารณาจากความแมนยําที่ลดลงมาก

ที่สุดซ่ึงปจจัยที่มีผลตอการเกิดโรคมะเร็งลําดับถัดไปประกอบดวย อายุ เคยดื่มเครื่องดื่มที่มีสวนผสมของแอลกอฮอล เปนผูติดเชื้อ HIV 

และกรรมพันธุ ตามลําดับ 

 

5. สรุปผล 

จากการเปรียบเทียบประสิทธิภาพความแมนยําของอัลกอริธึมในการสรางแบบจําลองพยากรณประกอบดวยอัลกอริธึม C4.5 

อัลกอริธึม k-Nearest Neighbor และอัลกอริธึม Naïve Bayes โดยอัลกอริธึม C4.5 เปนอัลกอริธึมที่มีความแมนยําสูงสุดที่ 98.63 % 

และมีคา MAE ที่แสดงความคลาดเคลื่อนเฉลี่ยของอัลกอริธึมเทากับ 0.04 แสดงใหเห็นวาอัลกอริธึม C4.5 มีประสิทธิภาพความแมนยํา

และสามารถประมาณคาไดใกลเคียงกับความจริงกับขอมูล 11 ปจจัยที่งานวิจัยน้ีกําหนด โดยขอมูลที่ใชสรางแบบจําลองพยากรณ

งานวิจัยน้ีไดดําเนินการจัดเก็บขอมูลโดยใชแบบสอบถามพฤติกรรมผูปวยโรคมะเร็งในจังหวัดกาฬสินธุ 3 อําเภอประกอบดวยพื้นที่

อําเภอสมเด็จ อําเภอนามนและอําเภอกุฉินารายณที่มีอายุ 26 ปขึ้นไปจํานวน 517 ราย ระหวางเดือนตุลาคม พ.ศ. 2557 ถึง เดือน

กันยายน พ.ศ. 2558 ผลจากการสรางแบบจําลองพยากรณโรคมะเร็งดวยอัลกอริธึม C4.5 ที่มีประสิทธิภาพความแมนยําสูงสุด งานวิจัย

น้ีจึงนําแบบจําลองพยากรณมาคนหาปจจัยเพื่อวิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรคมะเร็งแสดงใหเห็นวาการสูบบุหรี่เปนปจจัยที่มีผล

ตอการเกิดโรคมะเร็งมากที่สุดและลําดับถัดไปประกอบดวยปจจัยเรื่อง อายุ เคยดื่มเครื่องดื่มที่มีสวนผสมของแอลกอฮอล เปนผูติดเชื้อ 

HIV และกรรมพันธุตามลําดับ โดยสามารถนําผลที่ไดจากงานวิจัยน้ีเปนขอมูลเพื่อสนับสนุนการวิเคราะหหาสาเหตุการเกิดโรคมะเร็ง

ทั่วไปที่มีโอกาสเกิดขึ้นกับมนุษยได และนําไปแนะนําใหกับผูปวยสําหรับการรักษาโรคมะเร็งรวมถึงนําไปแนะนําใหกับประชาชนเพื่อ

หลีกเลี่ยงปจจัยเสี่ยงตอการเกิดโรคมะเร็ง 

 

6. ขอเสนอแนะ 

ในอนาคตจะนําแบบจําลองที่มีประสิทธิภาพพัฒนาเปนระบบตรวจวิเคราะหการเกิดโรคมะเร็งที่ระบบและวิธีการสรางแบบจําลอง

พยากรณสามารถตรวจวิเคราะหและแสดงผลการวิเคราะหกับโรคมะเร็งแตละชนิด 
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