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บทคัดย่อ 
จังหวัดนครศรีธรรมราชเป็นแหล่งผลิตพริกขี้หนูส่งออกแต่ประสบปัญหาภัยแล้งและราคาผลผลิต 

ตกต�่ำ ประกอบกับเกษตรกรไม่สามารถก�ำหนดราคาได้เอง งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อศึกษาตัวแบบการเรียน
รู้ของเครื่องที่เหมาะสมส�ำหรับการท�ำนายราคาพริกขี้หนูในจังหวัดนครศรีธรรมราช เพื่อใช้ประกอบการพัฒนา 
ตัวแบบส�ำหรับท�ำนายราคาพริกขี้หนู และวางแผนการปลูกผักในพื้นที่ลุ่มน�้ำปากพนัง โดยใช้ข้อมูลย้อนหลัง
ของสภาพภูมิอากาศจากสถานีอุตุนิยมวิทยานครศรีธรรมราช และราคาพริกขี้หนูจากส�ำนักงานพาณิชย์จังหวัด
นครศรีธรรมราช พ.ศ. 2553 – 2563 ตัวแบบการเรียนรู้ของเครื่องที่น�ำมาพิจารณา ได้แก่ การถดถอยเชิงเส้น 
เพือ่นบ้านใกล้เคยีง และต้นไม้ป่าสุม่ ผลการวจิยัพบว่า จากการประเมนิประสทิธภิาพของตวัแบบโดยหาค่าเฉลีย่
ของความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์ เท่ากับ 11.71, 11.43 และ 9.68 ตามล�ำดับ สรุปได้ว่า ต้นไม้ป่าสุ่มเป็นตัวแบบที่
เหมาะสมส�ำหรบัน�ำไปประกอบการพฒันาตวัแบบส�ำหรบัท�ำนายราคาพรกิขีห้น ูในพืน้ทีจ่งัหวดันครศรธีรรมราช 
และผลการท�ำนายราคาพรกิขีห้นโูดยใช้ต้นไม้ป่าสุม่เปรยีบเทยีบกบัราคาเฉลีย่รายเดอืนจริงของพรกิขีห้น ูพบว่า
ราคามีความใกล้เคียงกับราคาจริง

ค�ำส�ำคัญ: ตัวแบบ การเรียนรู้ของเครื่อง การท�ำนาย ราคาพริกขี้หนู
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Abstract
Nakhon Si Thammarat Province is a source of bird's eye chili for export but faces drought 

and low prices. In addition, farmers are unable to set their prices. Therefore, the purpose of 
this research was to examine appropriate machine learning models for predicting the price of 
bird's eye chili in Nakhon Si Thammarat province. The appropriate model can be used in the 
development of a model for predicting the price of bird's eye chili and plant planning in the 
Pak Phanang River Basin. The data used in this research was historical data on the climate and 
the price of bird's eye chili between 2010 and 2020, provided by the Meteorological Station and 
the Provincial Commercial Office, Nakhon Si Thammarat province, respectively. The machine 
learning models used in this research were linear regression, K-nearest neighbor, and random 
forest. The results of the model's efficiency evaluation by estimating the mean absolute error 
(MAE) were 11.71, 11.43, and 9.68, respectively. As a result, the random forest is a suitable 
model for predicting bird's eye chili prices in the Nakhon Si Thammarat region. Moreover, the 
prediction price from the random forest is found to be closed to the actual price of the bird's 
eye chili monthly average price.

Keywords: model, machine learning, prediction, price 
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บทน�ำ 
พริกขี้หนูจัดเป็นไม้ล้มลุกหรือไม้พุ่มขนาดเล็ก ที่มีความสูงของต้นประมาณ 30-90 เซนติเมตร มีอายุ

ประมาณ 1-3 ปี พื้นที่ลุ่มน�้ำปากพนังครอบคลุม 5 อ�ำเภอของจังหวัดนครศรีธรรมราช ได้แก่ หัวไทร ปากพนัง 
เชียรใหญ่ เฉลิมพระเกียรติ และชะอวด เป็นแหล่งผลิตพริกขี้หนูเพื่อส่งออกที่ส�ำคัญของภาคใต้ โดยเฉพาะการ
ส่งออกไปยังตลาดหลักที่ส�ำคัญในประเทศมาเลเซียและสิงคโปร์ [1] ปัญหาที่พบในการปลูกพริกขี้หนูในจังหวัด
นครศรีธรรมราช คือ การเกิดภัยแล้ง จากสถิติปี พ.ศ. 2556 - 2562 จังหวัดนครศรีธรรมราชประสบปัญหาภัย
แล้งทั้งหมด 5 ครั้ง โดยในปี พ.ศ. 2559 มีพื้นที่ประสบภัยแล้งสูงสุด 12 อ�ำเภอ และมีพื้นที่เกษตรกรรมได้รับ
ความเสียหาย 552,212 ไร่ [2] นอกจากปัญหาสภาพภูมิอากาศที่ไม่เอื้ออ�ำนวยแล้ว เกษตรกรในพื้นที่จังหวัด
นครศรีธรรมราชยังประสบปัญหาโรคพืช แมลงศัตรูพืชระบาด ราคาผลผลิตตกต�่ำ และเกษตรกรไม่สามารถ
ก�ำหนดราคาผลผลิตทางการเกษตรได้เอง [1]

ด้วยวทิยาการทางด้านเทคโนโลยดีจิทิลัมคีวามก้าวหน้าอย่างรวดเรว็และมกีารพฒันาแบบก้าวกระโดด
ต่อองค์กรหรืออาชีพต่าง ๆ ขณะท่ีประเทศไทยมีเป้าหมายพัฒนาสู่การเป็นประเทศไทย 4.0 (Thailand 4.0)  
โดยเน้นการขับเคลื่อนเศรษฐกิจด้วยนวัตกรรม การน�ำเทคโนโลยีดิจิทัลมาผนวกกับการเกษตรเป็นการเกษตร
ยุคใหม่ที่มุ ่งเพิ่มความสามารถในการผลิต และน�ำไปช่วยในการบริหารจัดการ การวางแผนการเพาะปลูก  
การตลาด โลจิสติกส์ รวมถึงการคาดการณ์แนวโน้มในอนาคตให้เหมาะสม เป็นต้น [3] ประกอบกับในปัจจุบัน
เทคนคิ “การเรยีนรูข้องเครือ่ง (machine learning)” นยิมน�ำมาประยกุต์ใช้อย่างแพร่หลาย เพือ่รวบรวมข้อมลู
และสารสนเทศท่ีส�ำคัญไปวิเคราะห์และสังเคราะห์ส�ำหรับอธิบายและจ�ำแนกรูปแบบ รวมถึงการน�ำไปใช้ใน 
การท�ำนายหรือพยากรณ์ โดยการทดสอบเปรียบเทียบความสามารถของอัลกอริทึมแต่ละประเภท เพื่อค้นหา
อัลกอริทึมที่เหมาะสมท่ีสุด ผลจากการทดสอบส่วนใหญ่ปรากฏว่าไม่มีอัลกอริทึมใดที่ท�ำงานได้ดีที่สุดในข้อมูล
ทุกประเภท เนื่องจากข้อมูลแต่ละประเภทมีลักษณะเฉพาะที่แตกต่างกัน [4]

จากการศกึษางานวจิยัอืน่ผ่านมาพบว่า เทคนคิการเรยีนรูข้องเครือ่งถกูน�ำมาใช้ในพฒันาตวัแบบส�ำหรบั 
ท�ำการวิเคราะห์ข้อมูลและท�ำนายผลด้วยการเปรียบเทียบต่างตัวแบบต่างอัลกอริทึมเพื่อหารูปแบบการอธิบาย
ข้อมูล เช่น การเปรียบเทียบเทคนิคการจ�ำแนกประเภทข้อมูลส�ำหรับท�ำนายแนวโน้มการส�ำเร็จการศึกษาของ
นักเรียน [4] การประเมินประสิทธิภาพของต้นไม้ป่าสุ่ม (random forest) กับการถดถอยพหุคูณ (multiple 
regression) ส�ำหรับการคาดการณ์ราคาของอพาร์ทเมนต์ [5] แบบจ�ำลองการพยากรณ์ราคามันส�ำปะหลังโดย
ใช้โครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น [6] เป็นต้น

จากเหตุผลดังกล่าวผู้วิจัยจึงเปรียบเทียบตัวแบบการเรียนรู้ของเครื่องเพื่อหาตัวแบบที่เหมาะสมใน
การท�ำนายราคาพริกขี้หนูส�ำหรับวางแผนการปลูกพริกขี้หนูในพื้นที่ลุ่มน�้ำปากพนัง จังหวัดนครศรีธรรมราช 
โดยใช้ข้อมูลสภาพภูมิอากาศจากสถานีอุตุนิยมวิทยานครศรีธรรมราช (บางจาก) และราคาพริกขี้หนูในจังหวัด
นครศรีธรรมราช จากส�ำนักงานพาณิชย์จังหวัดนครศรีธรรมราช ระหว่างปี พ.ศ. 2553-2563 

วัตถุประสงค์ 
1. เพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบการเรียนรู้ของเครื่องที่เหมาะสมส�ำหรับท�ำนายราคา 

พริกขี้หนูในจังหวัดนครศรีธรรมราช
2. เพื่อท�ำนายราคาพริกขี้หนูในจังหวัดนครศรีธรรมราช ส�ำหรับใช้วางแผนการเพาะปลูกพริกขี้หนู 

ในพื้นที่ลุ่มน�้ำปากพนัง จังหวัดนครศรีธรรมราช
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วิธีด�ำเนินการวิจัย
การด�ำเนินการวิจัยประกอบด้วย 2 ขั้นตอน ดังนี้ 
ขั้นตอนท่ี 1 เปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบการเรียนรู้ของเคร่ืองที่เหมาะสมส�ำหรับท�ำนาย

ราคาพริกขี้หนูในจังหวัดนครศรีธรรมราช มีรายละเอียดดังนี้
1. พื้นที่การท�ำวิจัย

งานวิจัยครั้งนี้ใช้พื้นที่ลุ่มน�้ำปากพนัง จังหวัดนครศรีธรรมราชเป็นพื้นที่ศึกษาวิจัย ข้อมูลสภาพ 
ภมูอิากาศจากสถานอีุตนุยิมวทิยานครศรธีรรมราช และราคาพรกิขีห้นใูนจงัหวดันครศรธีรรมราชจากส�ำนกังาน
พาณิชย์ จังหวัดนครศรีธรรมราช 

2. การรวบรวมและเตรียมข้อมูล	
กระบวนการรวบรวมและเตรียมข้อมูลประกอบด้วย 3 กระบวนการย่อยดังนี้
2.1 การคัดเลือกข้อมูล โดยข้อมูลท่ีน�ำมาใช้ในการวิจัย ได้แก่ (1) เดือนท่ีเก็บข้อมูลราคา  

(2) ปริมาณน�้ำฝนเฉลี่ยรายเดือน (3) ความชื้นเฉลี่ยรายเดือน (4) อุณหภูมิเฉลี่ยรายเดือน (5) ฤดูกาลที่เก็บข้อมูล
ราคา (6) ราคาพริกข้ีหนูเฉลี่ยรายเดือนต่อกิโลกรัม และ (7) ราคาพริกขี้หนูเฉล่ียรายปีต่อกิโลกรัม โดยราคา 
พริกขี้หนูเฉลี่ยรายเดือนจากส�ำนักงานพาณิชย์จังหวัดนครศรีธรรมราช ระหว่างปี พ.ศ. 2553-2563 แสดง 
ดังภาพที่ 1

 

ภาพที่ 1	ราคาพริกขี้หนูเฉลี่ยรายเดือนในช่วงปี พ.ศ. 2553-2563
	 ที่มา: ส�ำนักงานพาณิชย์จังหวัดนครศรีธรรมราช 

	
2.2 การท�ำความสะอาดข้อมูล 

2.2.1 การแทนค่าข้อมูลสูญหาย แทนค่าข้อมูลสูญหายด้วยค่าเฉลี่ยอนุกรม (series mean) 
ดังสมการที่ 1 ซึ่งเป็นการแทนที่ค่าสูญหายด้วยค่าเฉลี่ยทั้งชุดข้อมูล [7] โดยใช้โปรแกรมส�ำเร็จรูปทางสถิติ	

(1)
	    	  	   			 

โดยที่     คือข้อมูลที่ไม่สูญหาย; k คือ จ�ำนวนข้อมูลที่ไม่สูญหาย และ    คือ ค่าประมาณข้อมูลที่สูญหายที่ 
ถูกประมาณด้วยค่าเฉลี่ยของข้อมูลที่ไม่สูญหาย
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2.2.2 การจัดการข้อมูลผิดปกติ ส�ำหรับส�ำรวจข้อมูลที่แสดงค่าผิดปกติ โดยใช้ boxplot  
ซึ่งเป็นวิธีมาตรฐานส�ำหรับแสดงข้อมูล (data visualization) ท่ีแสดงลักษณะการกระจายตัวและแสดงค่า 
ความผิดปกติของข้อมูลได้ [8]

2.3 การแปลงรูปแบบข้อมูล แปลงแฟ้มข้อมูลจากรูปแบบตารางท�ำการ (spreadsheet file)  
ให้อยู่ในรูปแบบไฟล์ซเีอสว ี(comma separated values: CSV) โดยใช้โปรแกรมไมโครซอฟต์เอกเซล (Microsoft 
Excel) เพื่อน�ำไปใช้พัฒนาแบบจ�ำลองการท�ำนาย

3. การพัฒนาตัวแบบการท�ำนาย
3.1 การออกแบบตัวแบบการท�ำนาย งานวิจัยนี้ออกแบบตัวแบบโดยใช้หลักการทดสอบ

ประสิทธิภาพของตัวแบบด้วยวิธีการแยกทดสอบ (split test) [9] โดยแบ่งข้อมูลออกเป็น 2 ชุด ข้อมูลชุดแรกใช้
ส�ำหรับสร้างตัวแบบการท�ำนาย (training dataset) จ�ำนวน 92 รายการ คิดเป็นร้อยละ 70 ของข้อมูลทั้งหมด 
และข้อมูลชุดท่ี 2 ใช้ส�ำหรับทดสอบผลการท�ำนายของตัวแบบการท�ำนายแต่ละตัวแบบที่สร้างขึ้น (testing 
dataset) จ�ำนวน 40 รายการ คิดเป็นร้อยละ 30 ของข้อมูลทั้งหมด โดยตัวแบบการเรียนรู้ส�ำหรับท�ำนายเป็น
ตัวแบบการเรียนรู้แบบมีผู้สอนประเภทการจ�ำแนกประเภทข้อมูล (classification) ซึ่งเลือกวิธีการจ�ำแนกแบบ
ถดถอย (regression) เพื่อต้องการท�ำนายคลาสท่ีเป็นตัวเลข และน�ำตัวแบบที่สร้างขึ้นมาทดสอบกับชุดข้อมูล
ส�ำหรับทดสอบเพื่อประเมินประสิทธิภาพของตัวแบบ ดังภาพที่ 2 

 

ภาพที่ 2 กรอบแนวคิดการออกแบบตัวแบบการท�ำนาย (ดัดแปลงจาก [8])

3.2 การพฒันาตวัแบบการท�ำนาย ในการพฒันาตวัแบบการเรยีนรูข้องเครือ่งโดยใช้ scikit-learn 
ซึ่งเป็นไลบรารีฟรีในภาษาไพธอน (Python) ตัวแบบการเรียนรู้ของเครื่อง จ�ำนวน 3 ตัวแบบ ได้แก่ การถดถอย
เชิงเส้น (linear regression) เพื่อนบ้านใกล้เคียง (K-nearest neighbor: KNN) และต้นไม้ป่าสุ่ม (random 
forest) ซึ่งทั้ง 3 ตัวแบบ เป็นตัวแบบการท�ำนายในการจ�ำแนกประเภทข้อมูลและเป็นตัวแบบการเรียนรู้แบบมี
ผู้สอน (supervised learning)

3.2.1 การถดถอยเชงิเส้น เป็นการเรยีนรูข้องเคร่ืองแบบมผีูส้อน โดยใช้ความสมัพนัธ์เชงิเส้นที่
เกีย่วข้องกบัการศกึษาและวเิคราะห์ตวัแปรอสิระทีม่อีทิธพิลต่อการเปลีย่นแปลงของตวัแปรตาม [6] ซึง่สามารถ
อธิบายรูปแบบการถดถอย ดังสมการที่ 2	

เปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบการเรียนรู้ของเครื่องส�ำหรับท�ำนายราคาพริกขี้หนู
ในจังหวัดนครศรีธรรมราช
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							        	 (2)

โดย Y คือ ตัวแปรตาม; x คือ ตัวแปรอิสระหรือค่าคงที่;      คือ สัมประสิทธิ์ของความถดถอย
ที่เป็นจุดตัดบนแกน Y และ     คือ สัมประสิทธิ์ของความถดถอยที่เป็นค่าความชันของเส้นตรง

3.2.2 เพื่อนบ้านใกล้เคียง เป็นวิธีการจ�ำแนกประเภทแบบมีผู้สอน โดยใช้วิธีแบ่งกลุ่มซึ่งมี 
การแบ่งออกเป็นชดุข้อมลูฝึกฝน และชดุข้อมลูทดสอบ โดยกระบวนการท�ำงานในแต่ละชุดข้อมลูจะหาระยะห่าง
ของแต่ละแอททริบิวต์ในข้อมูลที่เรียกว่าระยะทางแบบยุคลิดกับชุดข้อมูลฝึกฝน [10] ดังสมการที่ 3

				  
(3)

		
โดย dist(x,y) คือ ระยะห่างระหว่างข้อมูลตัวอย่าง x กับตัวอย่าง y; n คือ จ�ำนวนคุณลักษณะ

ทั้งหมดของข้อมูลตัวอย่าง; x คือ คุณลักษณะตัวที่ i ของข้อมูลตัวอย่าง x และ y คือ คุณลักษณะตัวที่ i ของ
ข้อมูลตัวอย่าง y

การพัฒนาตัวแบบการท�ำนายโดยใช้เพื่อนบ้านใกล้เคียงมีการก�ำหนดค่าพารามิเตอร์ 10 จ�ำนวน  
โดยผลการพัฒนาตัวแบบการท�ำนาย ดังตารางที่ 1

ตารางที่ 1 ผลการพัฒนาตัวแบบโดยใช้เพื่อนบ้านใกล้เคียง

	    ค่าเฉลี่ยของรากที่สองของ	       ค่าเฉลี่ยของค่าสัมบูรณ์ของ
                                       ความคลาดเคลื่อนก�ำลังสอง	 ความคลาดเคลื่อน
1	 	        1	      		      4.05			            16.40
2	 	        5			       3.60			            12.96
3	 	        9			       3.46			            11.99
4		       13			       3.42			            11.75
5		      17			       3.43			            11.78
6		       21			       3.38			            11.43
7		      25			       3.38			            11.45
8		      29			       3.39			            11.50
9		       33			       3.40			            11.59

        10		       37			       3.41			            11.66

3.2.3 ต้นไม้ป่าสุ่ม เป็นวิธีการจ�ำแนกประเภทข้อมูลฝึกฝนตัวแบบที่เหมือนกันหลาย ๆ ครั้ง 
(instance) บนข้อมูลชุดเดียวกัน โดยแต่ละครั้งของการฝึกฝนจะเลือกส่วนของข้อมูลที่ฝึกฝนไม่เหมือนกัน และ
การตัดสินใจของตัวแบบมาจากคลาสที่ถูกเลือกมากที่สุด [11]

การพัฒนาตัวแบบการท�ำนายโดยใช้ต้นไม้ป่าสุ่มมีการก�ำหนดค่าพารามิเตอร์จ�ำนวนต้นไม้ใน
ตัวแบบการท�ำนาย (n_estimators) และจ�ำนวนล�ำดับชั้นของต้นไม้ตัดสินใจ (max_depth) จ�ำนวน 6 ตัวแปร 
โดยผลการพัฒนาตัวแบบการท�ำนาย ดังตารางที่ 2

เปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบการเรียนรู้ของเครื่องส�ำหรับท�ำนายราคาพริกขี้หนู
ในจังหวัดนครศรีธรรมราช

ที่		 ค่าพารามิเตอร์
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ตารางที่ 2 ผลการพัฒนาตัวแบบการท�ำนายโดยใช้ต้นไม้ป่าสุ่ม

    	 จ�ำนวนต้นไม้ใน	 จ�ำนวนล�ำดับชั้นของ    ค่าเฉลี่ยของรากที่สองของ      ค่าเฉลี่ยของค่าสัมบูรณ์
         ตัวแบบการท�ำนาย	     ต้นไม้ตัดสินใจ	     ความคลาดเคลื่อนก�ำลังสอง    ของความคลาดเคลื่อน
    1	       50                            5	                    3.11	                   9.68
    2	     100                            5	                    3.17	                  10.09
    3	     150	  	              5	                    3.11	                    9.71
    4	       50		             	10	  	        3.17		       10.05
    5	     100			   10		         3.13		        9.82
    6	     150			   10		         3.14		        9.88

4. การประเมินประสิทธิภาพตัวแบบ
ในการท�ำนายข้อมูลจะมีความคลาดเคลื่อนเกิดขึ้นทุกครั้ง ความถูกต้องของค่าท�ำนายจะมากหรือ

น้อยขึ้นอยู่กับค่าความคลาดเคลื่อนของการพยากรณ์ (error) ซึ่งมีผลต่างของค่าจริงกับค่าท�ำนาย [12] ในการ
วัดประสิทธิภาพของการท�ำนายท�ำได้โดยการหาค่าความคลาดเคลื่อนของการท�ำนาย ดังต่อไปนี้

	 4.1 ค่าเฉลี่ยของค่าสัมบูรณ์ของความคลาดเคลื่อน (mean absolute error: MAE)  
เป็นวธิกีารวดัค่าความคลาดเคลือ่นทีบ่อกถงึขนาดของความคลาดเคล่ือนรวมในการวดัค่าความแม่นย�ำ หากค่าที่
ได้มีค่าน้อยแสดงว่าตัวแบบที่ได้มีความแม่นย�ำมาก ดังสมการที่ 4

ค่าเฉลี่ยของค่าสัมบูรณ์ของความคลาดเคลื่อน = 					             (4)

โดย N คือ จ�ำนวนข้อมูลที่ใช้; y คือ ค่าจริง และ     คือ ค่าที่ได้จากการท�ำนาย

	 4.2 ค่าเฉลี่ยของรากท่ีสองของความคลาดเคล่ือนก�ำลังสอง (root mean squared 
error: RMSE) เป็นวิธีการวัดค่าความคลาดเคลื่อนแบบมาตรฐานในการวัดค่าความแม่นย�ำ หากค่าเฉล่ียของ
รากที่สองของความคลาดเคลื่อนก�ำลังสองมีค่าน้อยแสดงว่าตัวแบบที่ได้มีค่าความแม่นย�ำมาก ดังสมการที่ 5

ค่าเฉลี่ยของรากที่สองของความคลาดเคลื่อนก�ำลังสอง = 			           (5)

โดย N คือ จ�ำนวนข้อมูลที่ใช้; y คือ ค่าจริง และ     คือ ค่าที่ได้จากการท�ำนาย

เกณฑ์การแปลผลการประเมินประสิทธิภาพของตัวแบบการท�ำนายโดยใช้ค่าร้อยละของความ 
คลาดเคลื่อนสัมบูรณ์ แสดงดังตารางที่ 3 [13]

ตารางที่ 3 เกณฑ์การแปลผลการประเมินประสิทธิภาพของตัวแบบการท�ำนาย

    ที่	       ค่าร้อยละเฉลี่ย		              การแปลผล
    1	  	 0-10		  ตัวแบบการท�ำนายมีประสิทธิภาพอยู่ในเกณฑ์ดีเยี่ยม
    2	            11-20		  ตัวแบบการท�ำนายมีประสิทธิภาพอยู่ในเกณฑ์ดี
    3	            21-50		  ตัวแบบการท�ำนายมีประสิทธิภาพอยู่ในเกณฑ์ดีปานกลาง
    4	           51-100		  ตัวแบบการท�ำนายมีความผิดพลาดมาก

เปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบการเรียนรู้ของเครื่องส�ำหรับท�ำนายราคาพริกขี้หนู
ในจังหวัดนครศรีธรรมราช

ที่
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ขั้นตอนที่ 2 ท�ำนายราคาพริกขี้หนูในจังหวัดนครศรีธรรมราช ส�ำหรับใช้ในการวางแผนการเพาะปลูก
พริกขี้หนูในพื้นที่ลุ่มน�้ำปากพนัง จังหวัดนครศรีธรรมราช โดยน�ำตัวแบบการเรียนรู้ของเครื่องทั้ง 3 ตัวแบบมา
ท�ำนายราคาพริกขี้หนู โดยใช้ scikit-learn 

ผลการวิจัย
1. ผลการเปรียบเทียบตัวแบบการท�ำนาย

จากการเปรียบเทียบตัวแบบการท�ำนายราคาพริกขี้หนูพบว่า ต้นไม้ป่าสุ่มมีค่าเฉลี่ยของรากที่สอง
ของความคลาดเคลื่อนก�ำลังสอง และค่าเฉลี่ยของค่าสัมบูรณ์ของความคลาดเคลื่อนน้อยกว่าการถดถอยเชิงเส้น
และเพ่ือนบ้านใกล้เคียง อยู่ท่ี 3.11 และ 9.68 แสดงให้เห็นว่าต้นไม้ป่าสุ่มมีผลการประเมินประสิทธิภาพของ 
ตัวแบบการท�ำนายอยู่ในเกณฑ์ดีเยี่ยม ดังตารางที่ 4 ด้วยต้นไม้ป่าสุ่มเป็นตัวแบบการเรียนรู้แบบกลุ่มที่สุ่มสร้าง
ข้อมูลการทดสอบที่แตกต่างกัน และในการวิเคราะห์การถดถอยใช้วิธีการท�ำนายหาค่าเฉล่ียโดยน�ำค่าที่ท�ำนาย
ของทุกต้นไม้ตัดสินใจมาค�ำนวณหาค่าเฉลี่ยเพื่อแสดงเป็นค่าการท�ำนาย

ตารางที่ 4 ผลการเปรียบเทียบตัวแบบการท�ำนายราคาพริกขี้หนู

    	    			      ค่าเฉลี่ยของรากที่สองของความ       ค่าเฉลี่ยของค่าสัมบูรณ์ของ
				            คลาดเคลื่อนก�ำลังสอง	      ความคลาดเคลื่อน
    1		  การถดถอยเชิงเส้น		         3.42			   11.71
    2		  เพื่อนบ้านใกล้เคียง		        3.38			   11.43
    3		  ต้นไม้ป่าสุ่ม		         3.11	  		    9.68

2. ผลการท�ำนายราคาพริกขี้หนู
จากผลการท�ำนายราคาพริกขี้หนูเฉลี่ยรายเดือน 12 เดือน โดยใช้ต้นไม้ป่าสุ่มเปรียบเทียบกับราคา

เฉลี่ยรายเดือนจริงของพริกขี้หนูพบว่า ราคามีความใกล้เคียงกับราคาจริง ดังตารางที่ 5

ตารางที่ 5 ผลการท�ำนายราคาพริกขี้หนูเฉลี่ยรายเดือนต่อกิโลกรัมในระยะเวลา 12 เดือน

		        ค่าที่ท�ำนายโดย	       ค่าที่ท�ำนายโดย	       ค่าที่ท�ำนายโดย
     		          ต้นไม้ป่าสุ่ม       	     การถดถอยเชิงเส้น            เพื่อนบ้านใกล้เคียง
ม.ค.	 78.75		  80.63			   79.82			   81.46
ก.พ.	 76.88		  78.68			   79.26			   81.46
มี.ค.	 69.38		  70.94			   66.54			   75.00
เม.ย.	 65.00		  71.36			   75.01			   77.29
พ.ค.	 85.63		  84.74			   75.67			   86.25
มิ.ย.	 81.25		  81.97			   84.04			   83.13
ก.ค.	 83.75		  84.18			   92.12			   83.13
ส.ค.	 88.75		  86.84			   79.92			   84.38
ก.ย.	 84.38		  85.17			   87.09			   87.61
ต.ค.	 92.81		  90.61			   87.60			   88.65
พ.ย.	 104.38		  104.33			   115.00			   107.92
ธ.ค.	 135.63		  121.46			   124.53			   107.92
เปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบการเรียนรู้ของเครื่องส�ำหรับท�ำนายราคาพริกขี้หนู
ในจังหวัดนครศรีธรรมราช

 ที่	         ตัวแบบการท�ำนาย	

เดือน     ค่าจริง
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อภิปรายผลการวิจัย 
งานวิจัยน้ีได้สร้างตัวแบบในการท�ำนายราคาพริกขี้หนูในจังหวัดนครศรีธรรมราช ผลการวิจัยพบว่า 

ต้นไม้ป่าสุม่เป็นตวัแบบทีม่คีวามเหมาะสมส�ำหรบัการท�ำนายราคาพริกขีห้นใูนจงัหวัดนครศรีธรรมราช เนือ่งจาก
ช่วยจ�ำแนกข้อมูลได้อย่างต่อเนื่อง ผลการท�ำนายแม่นย�ำ และลดความซ�้ำซ้อนของข้อมูล ท�ำให้สร้างตัวท�ำนาย
ที่เหมาะสมและแม่นย�ำ ผลการศึกษาสอดคล้องกับการศึกษาการประเมินประสิทธิภาพของต้นไม้ป่าสุ่มกับ 
การถดถอยพหุคูณส�ำหรับการคาดการณ์ราคาของอพาร์ทเมนต์ [5] การท�ำนายทิศทางราคาน�้ำมันปาล์มโดยใช้
ต้นไม้ป่าสุ่มที่สามารถท�ำนายราคาน�้ำมันปาล์มได้แม่นย�ำ 91.11% [14] การคาดคะเนราคาตั๋วส�ำหรับการขนส่ง 
สาธารณะโดยใช้การถดถอยเชิงเส้นและต้นไม้ป่าสุ่ม แนวทางปฏิบัติโดยใช้การเรียนรู้ของเครื่อง พบว่า ต้นไม้ 
ป่าสุ่มให้ความแม่นย�ำในการคาดคะเนดีขึ้นทั้งชุดข้อมูลการฝึกและการทดสอบ 79.06% และ 80.10%  
ตามล�ำดับ [15] และการคาดการณ์ราคาขายรถยนต์โดยใช้ต้นไม้ป่าสุ่ม อัลกอริธึมการเรียนรู้ของเครื่องพบว่า  
ต้นไม้ป่าสุม่และต้นไม้ตดัสนิใจจ�ำนวนมาก (extra tree regression) สามารถท�ำนายราคาขายรถมือสองได้อย่าง 
ความแม่นย�ำโดยไม่ค�ำนึงถึงขนาดของชุดข้อมูล [16] 

สรุปผลการวิจัย
ต้นไม้ป่าสุ่มเป็นตัวแบบส�ำหรับการท�ำนายราคาพริกขี้หนูในจังหวัดนครศรีธรรมราชที่เหมาะสมที่สุด

ในงานวิจัยครั้งนี้ จากข้อมูลที่ใช้ในการเรียนรู้ จ�ำนวน 7 ตัวแปร ได้แก่ เดือนที่เก็บข้อมูลราคา (2) ปริมาณน�้ำฝน 
เฉลี่ยรายเดือน (3) ความชื้นเฉลี่ยรายเดือน (4) อุณหภูมิเฉลี่ยรายเดือน (5) ฤดูกาลที่เก็บข้อมูลราคา (6) ราคา
พริกขี้หนูเฉลี่ยรายเดือนต่อกิโลกรัม และ (7) ราคาพริกขี้หนูเฉล่ียรายปีต่อกิโลกรัม ให้ค่าประสิทธิภาพของ 
ตวัแบบได้ดทีีส่ดุ คอื ค่าเฉลีย่ของความคลาดเคลือ่นสมับรูณ์เท่ากบั 9.68 ซึง่สามารถน�ำมาประยกุต์ใช้เป็นตวัแบบ
ในการท�ำนายราคาผักได้ อย่างไรก็ตามตัวแบบที่สร้างขึ้นในงานวิจัยครั้งนี้มีความเหมาะสมกับชุดข้อมูลสภาพ 
ภูมิอากาศและราคาผักของจังหวัดนครศรีธรรมราชเท่านั้น ผู้ใช้งานตัวแบบต้องพิจารณาปัจจัยต่าง ๆ เพิ่มเติม  
เช่น สภาพดิน สภาพแวดล้อม ศัตรูพืช โรคพืช เป็นต้น เพราะค่าที่ท�ำนายได้จากตัวแบบเป็นเพียงสารสนเทศ
ส่วนหนึง่ทีช่่วยประกอบการตดัสนิใจในการวางแผนการปลกูพรกิ นอกจากนีผู้ว้จิยัควรศกึษาตวัแบบการจ�ำแนก
ประเภทข้อมูลอื่น เช่น ต้นไม้ตัดสินใจแบบเบย์ หรือโครงข่ายประสาทเทียม เป็นต้น เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพใน
การจ�ำแนกประเภทข้อมูล และน�ำตัวแบบท่ีเหมาะสมไปพัฒนาเว็บแอปพลิเคชันส�ำหรับอ�ำนวยความสะดวกให้
แก่เกษตรกรในการวางแผนการปลูกพริกต่อไป

กิตติกรรมประกาศ 
งานวจิยันีไ้ด้รบัความอนเุคราะห์ข้อมลูจากกลุ่มงานอากาศเกษตรนครศรธีรรมราช สถานอีตุนุยิมวทิยา

นครศรีธรรมราช (บางจาก) ส�ำนักงานพาณิชย์จังหวัดนครศรีธรรมราช ขอขอบคุณคณะวิทยาศาสตร์และ
เทคโนโลยี และบัณฑิตวิทยาลัย มหาวิทยาลัยราชภัฏนครศรีธรรมราช ที่ให้การสนับสนุน

เปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบการเรียนรู้ของเครื่องส�ำหรับท�ำนายราคาพริกขี้หนู
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