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บทคััดย่่อ

งานวิิจััยนี้้�มีีวััตถุุประสงค์์เพื่่�อพยากรณ์์แนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐในตลาดซื้้�อขาย 

แลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินระหว่่างประเทศ และการทดสอบสมมติิฐานเชิิงเป็็นเหตุุเป็็นผลระหว่่างด้้วยวิิธีีแกรนเจอร์์ โดยข้้อมููลที่่�นำ

มาใช้ใ้นการศึกึษาประกอบด้ว้ยข้อ้มููลแบบมีโีครงสร้า้งได้แ้ก่ ่เส้น้ค่า่เฉลี่่�ยเคลื่่�อนที่่� ราคาทองคำและราคาน้้ำมันัดิบิ และข้อ้มููล

แบบไม่่มีีโครงสร้้างได้้แก่่ สััดส่่วนของจำนวนข่่าวขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงบวก เชิิงลบ และเป็็นกลางของข่่าวสารที่่�เกี่่�ยวข้้องกัับอััตรา

การแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ ซึ่่�งได้้เก็็บรวบรวมในระหว่่างวัันที่่� 2 เดืือนตุุลาคม พ.ศ. 2563 ถึึงวัันที่่� 10 

เดืือนกุุมภาพัันธ์์ พ.ศ. 2564 จำนวน 92 รายการ โดยข้้อมููลข่่าวสารที่่�ได้้จะถููกนำมาประมวลผลโดยวิิธีีเทคนิิคการวิิเคราะห์์

ขั้้�วความรู้้�สึึกและวิิธีีการพยากรณ์์แนวโน้้มที่่�ใช้้ในการศึึกษานี้้�ได้้แก่่ 1) โครงข่่ายประสาทเทีียม 2) ซััพพอร์์ตเวกเตอร์์แมทชีีน 

และ 3) การจำแนกประเภทแบบการสุ่่�มป่่าไม้้ นอกจากนี้้�ได้้ทำการเปรีียบเทีียบการวััดประสิิทธิิภาพของตััวแบบพยากรณ์์ คืือ

วิธิีกีารแบ่่งข้้อมููลสำหรัับสอนและวััดผลและวิิธีกีารตรวจสอบแบบไขว้้ ผลการศึึกษาข่่าวที่่�มีขีั้้�วความรู้้�สึกึเชิงิบวกและข่่าวที่่�มีขีั้้�ว

ความรู้้�สึึกเป็็นกลางมีีความสััมพัันธ์์กัับแนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ และตััวแบบพยากรณ์์

แนวโน้้มที่่�สร้้างขึ้้�นด้้วยวิิธีีการจำแนกประเภทแบบการสุ่่�มป่่าไม้้จากการแบ่่งข้้อมููลวิิธีีวิิธีีการแบ่่งข้้อมููลสำหรัับสอนและวััดผล

ให้ผ้ลลัพัธ์ท์ี่่�ดีทีี่่�สุดุ โดยมีคี่า่ความถููกต้อ้ง คิดิเป็น็ร้อ้ยละ 71.43 ทั้้�งนี้้�ตัวัแบบการจำแนกประเภทแบบการสุ่่�มป่า่ไม้ ้สามารถนำ

มาใช้้พยากรณ์์อััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐเพื่่�อเป็็นแนวทางการลงทุุนการซื้้�อขายได้้อย่่างดีี

คำสำคััญ:	แนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ การวิิเคราะห์์ขั้้�วความรู้้�สึึก การสุ่่�มป่่าไม้้ โครงข่่าย

ประสาทเทีียม ซััพพอร์์ตเวกเตอร์์แมทชีีน การทดสอบสมมติิฐานเชิิงเป็็นเหตุุเป็็นผล
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Abstract

The objectives of this research were to forecast the movement of the dollar-euro exchange rates in 

the Foreign Exchange (FOREX) Market and examine the relationship of the polarity of the news articles 

and the EUR to USD exchange rate using Granger Causality test. The variables used in the study consisted 

of structured variables such as a moving averages indicator, gold prices and crude oil prices, while the 

unstructured variables were the proportions of the positive, negative and neutral polarities of online news 

related to the EUR/USD exchange rates. Daily data was collected from October 2, 2020 to February 10, 

2021, a total of 92 items in the study. The news articles were processed using the sentiment analysis and 

the following methods for predictive modeling: 1) Artificial Neural Network 2) Support Vector Machine 

and 3) Random Forest Classification. Two techniques for model evaluation are 1) Train-Test Split and 2) 

Cross Validation. The results showed that the positive, negative and neutral sentiments were related to 

the EUR to USD exchange rate trends. Moreover, The Random Forest based on Train-Test Split yielded 

the best results with accuracy accounting for 71.43%. Concisely, the Random Forest model can be used 

as an effective  trading guide for forecasting the movement of the USD-EUR exchange rates. 

Keywords:	Trend of USD/Euro Exchange Rate, Random Forest, Sentiment Analysis, Artificial Neural Network, 

Support Vector Machine, Granger Causality Test
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1. บทนำ

	 ในปััจจุุบัันการแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินระหว่่างประเทศใน

ตลาดซ้ื้�อขายอััตราแลกเปลี่่�ยน (Foreign Exchange Market; 

Forex) กำลัังเป็็นที่่�สนใจของนัักลงทุุนอย่่างมาก เน่ื่�องจาก

ตลาดซื้้�อขายอัตัราแลกเปลี่่�ยนนั้้�นมีีสภาพคล่อ่งทางการเงินิสููง

โดยมีีเงิินหมุุนเวียีนเฉลี่่�ยประมาณ 4 ล้า้นล้้านเหรียีญดอลลาร์์

สหรััฐต่่อวััน มีีการขึ้้�นลงของราคาอย่่างต่่อเนื่่�องและรวดเร็็ว 

เมื่่�อเทีียบกัับตลาดหุ้้�นขนาดใหญ่่ที่่�เป็็นอัันดัับต้้นๆ ของโลก 

ตััวอย่่างเช่่น ตลาดหุ้้�นนิิวยอร์์กมีีเงิินหมุุนเวีียนเพีียงแค่่ 22.4 

พัันล้้านดอลลาร์์สหรััฐต่่อวัันเท่่านั้้�น [1] ส่่งผลให้้มีีการลงทุุน

ในตลาดซ้ื้�อขายอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินระหว่่างประเทศ

เป็็นจำนวนมาก 

	 การลงทุุนในตลาดซื้้�อขายอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิิน

ระหว่า่งประเทศเป็น็การเก็ง็กำไรเกี่่�ยวกับัความแข็ง็แกร่ง่ของ

คู่่�สกุุลหนึ่่�งเทีียบกัับอีีกคู่่�สกุุลเงิินหนึ่่�ง ซึ่่�งนัักลงทุุนส่่วนใหญ่่ 

มักัจะเลืือกลงทุนุในคู่่�สกุลุเงินิที่่�ใหญ่แ่ละมีสีภาพคล่อ่งสููง เช่น่ 

EUR/USD, USD/JPY, GPY/USD, AUD/USD, USD/CHF 

และ USD/CAD และเม่ื่�อสำรวจการจััดอันดัับคู่่�เงิิน พบว่่า  

EUR/USD เป็็นคู่่�เงิินที่่�ได้้รัับความนิิยมมากที่่�สุุด โดย [2]  

ได้ท้ำการจัดัอันดับั 10 คู่่�เงินิที่่�มีกีารลงทุนุมากที่่�สุดุ ดังัรููปที่่� 1 

ได้้แก่่ 1) การลงทุุนในคู่่�เงิิน EUR/USD มากที่่�สุุดเป็็นอัันดัับ 

1 คิิดเป็็นร้้อยละ 34 2) USD/JPY คิิดเป็็นร้้อยละ 18 3) 

GBP/USD คิิดเป็็นร้้อยละ 13 4) AUD/USD คิิดเป็็นร้้อยละ  

7 5) USD/CAD คิิดเป็็นร้้อยละ 6 6) USD/CNY คิิดเป็็น 

ร้อ้ยละ 6 7) USD/CHF คิดิเป็็นร้้อยละ 5 8) USD/HKD คิดิเป็็น 

ร้้อยละ 5 9) EUR/GBP คิิดเป็็นร้้อยละ 3 และ (10) USD/

KRW คิิดเป็็นร้้อยละ3 ตามลำดัับ

	 การขึ้้�นลงของคู่่�สกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ 

(EUR/USD) ในตลาดซ้ื้�อขายอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิิน

ระหว่่างประเทศนั้้�นมีีผลมาจากอิิทธิิพลหลายอย่่าง มีีการ

ศึึกษามากมายที่่�กล่่าวถึึงอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบ

กัับดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD) โดยที่่� [3] ได้้ศึึกษาและพบว่่า  

ราคาน้้ำมัันดิิบในตลาดโลกนั้้�นมีีผลต่่ออััตราแลกเปลี่่�ยน 

สกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐเป็็นอย่่างมาก [4] ได้้

กล่า่วว่า่ราคาทองคำและค่า่เงินิดอลลาร์ม์ีคีวามสัมัพันัธ์แ์บบ

ผกผัันกล่่าว คืือ การเพิ่่�มขึ้้�นของราคาทองคำจะส่่งผลให้้ค่่า

เงิินดอลลาร์์ลดลง จากงานวิิจััยทั้้�งสองสามารถสรุุปได้้ว่่าทั้้�ง

ราคาน้้ำมััน และราคาทองคำมีีผลต่่อคู่่�สกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับ

ดอลลาร์์สหรััฐ

	อิ ิทธิิพลของข่่าวสารออนไลน์์เป็็นอีีกหนึ่่�งปััจจััยที่่�มีีผล

ต่่อการขึ้้�นลงของอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินระหว่่างประเทศ

นอกเหนืือจากปััจจััยที่่�กล่่าวมาในข้้างต้้น ทั้้�งนี้้�ข่่าวบางอย่่าง

อาจส่่งผลกระทบต่่ออััตราแลกเปลี่่�ยนในทางบวกหรืือทาง

ลบได้้ ตััวอย่่างเช่่นข่่าวการแพร่่ระบาดของเชื้้�อไวรััสโควิิด 19  

ส่่งผลกระทบต่่อการขึ้้�นลงของคู่่�สกุุลเงิินอััตราแลกเปลี่่�ยน

สกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD) ในตลาด 

ซื้้�อขายอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินระหว่่างประเทศอย่่างเห็็น 

ได้ช้ัดัโดยราคามีีแนวโน้้มที่่�ลดลง โดย [5] รายงานว่่า นักัลงทุุน

ยัังคงเทขายสกุุลเงิินยููโรอย่่างต่่อเนื่่�องจนทำให้้เงิินยููโรร่่วง 

ลงไปสู่่�ระดัับราคาต่่ำที่่�สุุดนับตั้้�งแต่่ พ.ศ. 2563 โดย EUR/

USD ร่่วงลงไปสู่่�ระดัับ 1.1630 [6] หรืือข่่าวการลดอัตรา

ดอกเบี้้�ยของธนาคารสหรััฐอเมริิกา ดัังนั้้�นความน่่าเชื่่�อถืือ

ของข่่าวจากสื่่�อออนไลน์์จึึงมีีความสำคััญอย่่างมากในการ 

ตััดสินใจลงทุุนคู่่�สกุุลเงิินในตลาดซื้้�อขายอััตราแลกเปลี่่�ยน

สกุุลเงิินระหว่่างประเทศ

	ดั งันั้้�นงานวิจิัยันี้้�ศึึกษาการขึ้้�นลงของคู่่�สกุลุเงินิยููโรเทียีบกับั 

ดอลลาร์์สหรััฐ ในตลาดซื้้�อขายอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิิน

ระหว่่างประเทศพิจารณาอิิทธิิจากข่่าวของส่ื่�อออนไลน์์ร่่วม

กับัปัจัจัยัอื่่�นๆ ได้แ้ก่ ่อัตัราแลกเปลี่่�ยนในตลาด และ เครื่่�องมืือ 

รููปที่่� 1	อั นัดัับคู่่�เงิินที่่�ได้ร้ับัการลงทุุนมากที่่�สุุด 10 อันัดัับแรก 

[2]
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ทางเทคนิิคที่่�ใช้้ในการวิิเคราะห์์แนวโน้้ม เพื่่�อนำไปสร้้าง

ตััวแบบพยากรณ์์ใช้้ทำนายการขึ้้�นลงของคู่่�สกุุลเงิินยููโร 

เทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ ในตลาดซ้ื้�อขายอััตราแลกเปลี่่�ยน

สกุลุเงินิระหว่า่งประเทศโดยอาศัยัวิธิีกีารเรียีนรู้้�ของเครื่่�องมืือ  

(Machine Learning)

1.1. ทฤษฎีีและงานวิิจััยที่่�เกี่่�ยวข้้อง

	 1.1.1 เทคนิิคการจำแนกกลุ่่�มข้้อมููล

	 งานวิจิัยัของ Taboada [7] ได้อ้ธิบิายการจำแนกข้้อมููล 

(Classification) เป็็นหนึ่่�งในเทคนิิคการทำเหมืืองข้้อมููล ซึ่่�ง

จะเป็น็การสร้า้งโมเดลหรืือตัวัจำแนกข้อ้มููล (Classifier) เพื่่�อ

ทำนายหมวดหมู่่�ของข้อ้มููล (Categories/Class) เทคนิคิการ

จำแนกข้้อมููล (Classification) นั้้�นเป็็นกระบวนการทางสถิิติ ิ

เพื่่�อจััดประเภทและวิิเคราะห์์หารููปแบบของกลุ่่�มข้้อมููลใหม่่ 

โดยทำการแบ่่งข้้อมููลออกเป็็น 2 กลุ่่�มหลัักๆ คืือ กลุ่่�มข้้อมููล

สอน (Training Dataset) เป็็นชุุดข้อมููลที่่�มีีบทบาทในการ

สร้้างโมเดลจำแนกประเภทข้้อมููลขึ้้�นมา และกลุ่่�มข้้อมููล

ทดสอบ (Test Dataset) เป็็นชุุดข้้อมููลประเมิินความถููกต้้อง

ของโมเดลโดยกระบวนการสร้้างตััวโมเดลจำแนกประเภท

ข้้อมููล การสร้้างโมเดลการจำแนกประเภท การประเมิิน

ผลโมเดลเป็็นขั้้�นตอนตรวจสอบความถููกต้้องโดยใช้้ข้้อมููล

ทดสอบ และปรัับปรุุงโมเดลจนกว่่าจะได้้ค่่าความถููกต้้อง

	 1.1.1.1 โครงข่่ายประสาทเทีียม

	 งานวิิจัยัของพรเทพ [8] ได้้อธิบิายโครงข่่ายประสาทเทียีม  

(Artificial Neuron Network; ANN) เป็็นศาสตร์์แขนงหนึ่่�ง

ของทางด้้านปััญญาประดิิษฐ์์ (Artificial Intelligence) มีี

รููปแบบโครงสร้้างและการประมวลผลเหมืือนกัับสมองของ

สิ่่�งมีีชีีวิิตซึ่่�งมีีปรัับเปลี่่�ยนตััวเองต่่อการตอบสนองของอิินพุุต

ตามกฎของการเรียีนรู้้� (Learning Rule) หลัังจากที่่�โครงข่า่ย 

ได้้เรีียนรู้้�สิ่่�งที่่�ต้้องการแล้้วโครงข่่ายนั้้�นจะสามารถทำงาน

ที่่�กำหนดไว้้ได้้เช่่น มีีความสามารถในการเรีียนรู้้�การจดจำ

รููปแบบ(Pattern Recognition) และการสร้้างความรู้้�ใหม่่ 

(Knowledge Extraction) เป็็นต้้น 

	 โครงข่่ายประสาทเทีียมประกอบด้้วย 5 องค์์ประกอบ 

[9] ได้้แก่่

1)	ข้้อมููลป้้อนเข้้า (Input) เป็็นข้้อมููลเชิิงปริิมาณ หาก

เป็น็ข้อ้มููลเชิงิคุณุภาพต้อ้งทำการแปลงให้อ้ยู่่�ในรููปของข้อ้มููล

เชิิงปริิมาณ ข้้อมููลที่่�นำเข้้ามาประมวลผลตามรููปแบบของ

ปัญัหาที่่�ต้อ้งการแก้ไ้ขหรืือพิจิารณา ซึ่่�งข้อ้มููลนำเข้า้จะมีคีวาม

สอดคล้้องและสััมพัันธ์์กัับปััญหา

2)	ข้อ้มููลส่ง่ออก (Output) คืือผลลัพัธ์ท์ี่่�เกิดิขึ้้�นจริงจาก

กระบวนการเรีียนรู้้�ของโครงข่่ายประสาทเทีียม

3)	ค่า่น้้ำหนักั (Weights) เป็น็ค่า่ที่่�ได้จ้ากการเรียีนรู้้�จาก

โครงข่า่ยประสาทเทียีมหรืือเรียีกว่า่ "ค่า่ความรู้้�" ซึ่่�งถููกกำหนด

ให้้กัับข้้อมููลนำเข้้าแต่่ละตััว ค่่าน้้ำหนัักที่่�แตกต่่างกัันแสดงถึึง

ระดัับความสำคััญของข้้อมููลนำเข้้าซึ่่�งถืือเป็็นองค์์ประกอบที่่�

สำคััญมากในโครงข่่ายประสาท

4)	ฟัังก์์ชัันผลรวม (Summation Function; S) เป็็น

ฟังัก์์ชันัที่่�ทำหน้้าที่่�รวมค่่าน้้ำหนัักที่่�ได้้จากโครงข่่ายของข้้อมููล

นำเข้า้ แทนด้ว้ยสัญัลัักษณ์ ์ai และค่า่น้้ำหนักัในแต่ล่ะชั้้�น แทน

ด้ว้ยสัญัลัักษณ์ ์ai เพ่ื่�อใช้ส้ำหรัับสรุปุผลความสััมพันัธ์ร์ะหว่่าง

ข้อ้มููลนำเข้า้ทั้้�งหมด ซึ่่�งฟังัก์์ชันัผลรวมพิิจารณาจากสมการที่่� 1

	 	 (1)

	 โดยที่่� n คืือ จำนวนข้อ้มููลนำเข้า้ในชั้้�นรับัข้อ้มููล (Input 

Layer)

b คืือ ความเอนเอีียงที่่�เพิ่่�มเข้้าไปในฟัังก์์ชัันผลรวม

5) ฟัังก์์ชัันการแปลง (Transfer Function) เป็็นการ

คำนวณการจำลองการทำงานของโครงข่่ายประสาทเทีียม 

เช่น่ ซิกิมอยด์ฟ์ังัก์ช์ันั (Sigmoid Function), ฟังัก์์ชันัไฮเปอร์์

โบลิิกแทนเจนต์์ (Hyperbolic Tangent Function)

	 1.1.1.2 ซััพพอร์์ตเวกเตอร์์แมทชีีน

	ซั ัพพอร์์ตเวกเตอร์์แมทชีีน (Support Vector  

Machines) เป็น็หนึ่่�งในวิิธีกีารเรียีนรู้้�แบบมีีผู้้�สอน ใช้เ้พื่่�อการ

แบ่ง่ประเภทข้อ้มููลและการวิเิคราะห์์การถอดถอย เมื่่�อมีขี้อ้มููล

ฝึกึมาให้แ้ละแต่ล่ะข้อ้มููลถููกจัดัอยู่่�ในประเภทใดประเภทหนึ่่�ง

จากสองประเภท ซััพพอร์์ตเวกเตอร์์แมทชีีนจะสร้้างแบบ

จำลองที่่�สามารถพยากรณ์์ได้้ว่่าตััวอย่่างใหม่่นี้้�จะตกอยู่่�ใน 

กลุ่่�มใด ซึ่่�งเป็น็อัลักอรึทึึมึที่่�ได้ถูู้กพััฒนามาจากเพอร์์เซปตรอน  
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และมีีการเพิ่่�มลัักษณะการยืืดหยุ่่�นด้้วยการพยายามปรัับ 

เส้้นแบ่่งเพื่่�อที่่�จะให้้เกิดิระยะขอบ (Margin) มากๆ อัลักอรึทึึมึ 

ซัพัพอร์์ตเวกเตอร์์แมทชีีน ถืือเป็็นอัลักอริิทึมึที่่�มีปีระสิิทธิภิาพ

มากในการจำแนกข้้อมููล แนวคิิด คืือ การนำค่่าของกลุ่่�ม

ข้้อมููลมาวางลงในฟีีเจอร์์สเปซ (Feature Space) ต่่อจาก

นั้้�นนำจุุดขอบ (Convex Hull) มาลากเส้้นขอบเชื่่�อมต่่อกััน

หลัังจากลากเส้้นเชื่่�อมขอบแล้้ว ก็็จะทำการสร้้างเส้้นตรงที่่�

ขนานกัันระหว่่างจุุดขอบทั้้�งสองกลุ่่�ม ต่่อไปสร้้างเส้้นแบ่่ง

ตรงกึ่่�งกลางระหว่่างสองกลุ่่�มโดยพยายามให้้ระยะขอบมาก

ที่่�สุุด เพื่่�อที่่�จะสามารถแบ่่งแยกข้้อมููลทั้้�งสองได้้ ดัังรููปที่่� 2  

และในบางกรณีีเพื่่�อให้้เกิิดระยะขอบมากๆ จะใช้้ตััวแปร

อนุุโลม (Slack Variable) แต่่อาจเกิิดการทำนายผิิดพลาด

ไปบ้้างเพ่ื่�อให้้ระยะการแบ่่งที่่�มากที่่�สุุด วิิธีีนี้้�ถืือว่่าเป็็นวิิธีีที่่�

ยืืดหยุ่่�น [10], [11] ดัังรููปที่่� 3

	วิ ธิีกีารของซัพัพอร์ต์เวกเตอร์แ์มทชีนี จะถููกอธิบิายด้ว้ย

วิิธีีการคำนวณ โดยกำหนดให้้ (xi, yi),..., (xn, yn) เป็็นข้้อมููล

ตััวอย่่างที่่�ใช้้สำหรัับการสอน กำหนดให้้ n คืือ จำนวนของ

ข้้อมููลตััวอย่่าง m คืือ จำนวนมิิติิของข้้อมููลเข้้าและ y คืือ 

ผลลััพธ์์ที่่�แทนประเภทหรืือแทนกลุ่่�มข้้อมููลที่่�มีีค่่า +1 หรืือ 

–1 โดยที่่� +1 แทนข้้อมููลกลุ่่�มที่่� 1)  และ –1 แทนข้้อมููลกลุ่่�ม

ที่่� 2) อธิิบายดัังสมการที่่� (2)

	   เมื่่�อ  	 (2)

	 สำหรัับปััญหาเชิิงเส้้น 2 มิิติิที่่�เป็็นพื้้�นฐานของการ

จำแนกข้้อมููล สามารถคำนวณได้้ดัังสมการที่่� (3)

	 	 (3)

	 เมื่่�อ W  คืือ น้้ำหนักั และคืือค่า่ไบแอส สมการใช้ส้ำหรับั

จำแนกประเภทของข้้อมููล ด้้วยวิิธีีการซััพพอร์์ตเวกเตอร์์ 

แมทชีีน ดัังสมการที่่� (4)

	   ถ้้า    และ

	   ถ้้า  	 (4)

	 นอกจากฟัังก์์ชัันเชิิงเส้้นแล้้วในข้้อมููลที่่�มีีมิิติิสููง และ

ข้้อมููลไม่่สามารถแบ่่งแยกได้้โดยง่่าย ซััพพอร์์ตเวกเตอร์ ์

แมทชีีน ยัังมีีฟัังก์์ชััน (Kernel Function) ที่่�สามารถนำมา

ประยุุกต์์ใช้้ในการแก้้ไขปััญหาได้้หลายวิิธีี เช่่นฟัังก์์ซิิกมอยด์์ 

(Sigmoid Function), ฟัังก์์ชัันเรเดีียลเบสิิส (Radial Basis 

Function) และฟัังก์์ชัันพหุุนาม (Polynomial Function) 

เป็็นต้้น

	 1.1.1.3 การจำแนกประเภทแบบการสุ่่�มป่่าไม้้

	 เทคนิิคการจำแนกประเภทแบบการสุ่่�มป่า่ไม้ ้(Random  

Forest) ถููกนำเสนอครั้้�งแรกใน พ.ศ. 2538 โดย Tin Kam ซึ่่�ง

ต่อ่มาเทคนิิคการจำแนกประเภทแบบการสุ่่�มป่่าไม้้ ถููกต่อ่ยอด 

รููปที่่� 2 การแบ่่งเส้้นกึ่่�งกลางระหว่่างกลุ่่�มทั้้�งสอง รููปที่่� 3 การแบ่่งโดยใช้้ตััวแปรอนุุโลม (Slack Variable)
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โดย Leo Breiman เป็็นเทคนิิคการสุ่่�มเลืือกใช้้ข้้อมููลและ

คุุณลัักษณะ ต้้นไม้้ตััดสินใจ (Decision Tree) ซึ่่�งถููกสร้้าง

จากการนำข้้อมููลไปสุ่่�มเลืือกตััวอย่่างแบบใส่่คืืน (Sampling 

With Replacement) แล้้วนำมาสร้้างเป็็นต้้นไม้้ (Tree) 

ซึ่่�งจะมีีตััวอย่่างส่่วนหนึ่่�งไม่่ถููกเลืือก ข้้อมููลส่่วนนี้้�เรีียกว่่า 

Out-of-Bag (OOB) แล้้วจะถููกนำมาใช้้ในการทดสอบ ต้้นไม้้

ตัดัสินิใจ (Decision Tree) วิธิีกีารดังักล่า่วนี้้�เรียีกว่่า Bagging 

ผลลััพธ์์ที่่�ได้้อย่่างอิิสระจากต้้นไม้้ตััดสิินใจ (Decision Tree) 

แต่่ละต้้นถููกนำมาคิิดเป็็นผลการโหวตที่่�มากที่่�สุุด เทคนิิค

การจำแนกประเภทแบบการสุ่่�มป่่าไม้้ ไม่่จำเป็็นต้้องมีีข้้อมููล

ทดสอบเพื่่�อประมาณความผิิดพลาดเพราะ OOB นั้้�นได้้ถููก

นำมาใช้้ทดสอบต้้นไม้้ตััดสิินใจแล้้ว กระบวนของการจำแนก

ประเภทแบบการสุ่่�มป่่าไม้้ [12] 

	 1.1.2 การทดสอบสมมติิฐานเชิิงเป็็นเหตุุเป็็นผล 

(Granger Causality Test)

	 เป็็นแนวคิิดและวิิธีีทดสอบ โดยมีีตััวแปร 2 ตััวแปร คืือ 

X และ Y ในลัักษณะที่่�เป็็นข้้อมููลอนุุกรมเวลา นั้้�นคืือถ้้าการ

เปลี่่�ยนแปลงของ X เป็็นต้้นเหตุุของการเปลี่่�ยนแปลงของ Y 

แล้้ว X ก็็ควรที่่�จะเกิิดขึ้้�นก่่อน Y 

	จ ากงานวิิจััยของ Pindyck [13] ได้้สรุุปว่่า ถ้้า X เป็็น

เหตุผุลการเปลี่่�ยนแปลงใน Y เงื่่�อนไขสองประการจะต้อ้งเกิดิ

ขึ้้�นคืือ เงื่่�อนไขประการแรกคืือ X ควรจะช่ว่ยในการทำนาย Y 

นั่่�นก็็คืือในการถดถอยของ Y กัับค่่าที่่�ผ่่านมาของ Y นั้้�น ค่่าที่่�

ผ่่านมาของ X ซึ่่�งทำหน้้าที่่�เป็็นตััวแปรอิิสระควรที่่�จะมีีส่่วน

ช่ว่ยในการเพิ่่�มอำนาจในการอธิบิายของสมการถดถอยอย่า่ง

มีนีัยัสำคัญั เง่ื่�อนไขประการที่่�สอง Y ไม่ค่วรช่ว่ยในการทำนาย 

X เหตุุผลก็็คืือถ้้า X ช่่วยทำนาย Y และ Y ช่่วยทำนาย X ก็็น่่า

จะมีตีัวัแปรอ่ื่�นอีกีหนึ่่�งตัวัหรืือมากกว่่าที่่�เป็น็สาเหตุุให้เ้กิดิการ

เปลี่่�ยนแปลงทั้้�งใน X และ Y

	 การทดสอบสมมติิฐานเชิิงเป็็นเหตุุเป็็นผลมีีสมติิฐาน

หลััก (H0) คืือ X ไม่่ได้้เป็็นตััวแปรเป็็นเหตุุเป็็นผลของ Y 

(X does not Granger Cause Y) สมการที่่� (5) เป็็นสมการ

ถดถอยที่่�ไม่่ได้้ระบุุข้้อจำกััด (Unrestricted Regression)

	 	 (5)

	 สมมติิฐานหลััก (H0) และสมมติิฐานรอง (Ha) ในเชิิง

สถิิติิสามารถเขีียนได้้ดัังนี้้�

	

	   ไม่่เป็็นจริิง

	 โดยที่่�ค่่าสถิิติิของการทดสอบจะเป็็นการใช้้ค่่าสถิิติิ  

F-statistic โดยสมการในการคำนวณดัังสมการที่่� (6)

	 	 (6)

	ถ้ าค่่า F-statistic ที่่�คำนวณได้้สููงกว่่าค่่าวิกิฤติ ิ[Prob.< a]  

แสดงว่่าสมติิฐานหลััก (H0) ถููกปฏิิเสธหมายความว่่า X เป็็น

เหตุุเป็็นผลการเปลี่่�ยนแปลงของ Y และในทำนองเดีียวกััน 

ถ้้าต้้องการทดสอบสมติิฐานหลััก (H0) ว่่า Y ไม่่ได้้เป็็นเหตุุ

เป็็นผลของ X (Y does not Granger Cause X) ก็็สามารถ

ทำได้้ด้้วยกระบวนการทดสอบอย่่างเดีียวกัับข้้างต้้นเพีียงแต่่

สลัับเปลี่่�ยนแปลงจำลองข้้างต้้นจาก X มาเป็็น Y และจาก Y 

มาเป็็น X ดัังสมการที่่� (7) และ (8)

	 	 (7)

	 	 (8)

	จ ากสมการข้้างต้้นที่่�กล่่าวมาจะเกตุุได้้ว่่า ρ = ค่่าคาบ

เวลาล้้าหลััง (Lag Value) เป็็นตััวแปรอิิสระ ดัังนั้้�นเพื่่�อที่่�จะ

ได้้แน่่ใจว่่าผลลััพธ์์ที่่�ได้้มานั้้�นไม่่อ่่อนไหวไปกัับค่่าของ p โดย

ทั่่�วไปแล้้วจะทำการทดสอบ ณ ค่า่ของ ρ ที่่�แตกต่่างกััน 2–3 ค่า่

	 1.1.3 การวิิเคราะหขั้้�วความรููสึึก

	 การวิิเคราะห์์ขั้้�วความรู้้�สึก (Sentiment Analysis) 

เป็็นการวิิเคราะห์์ขั้้�วความรู้้�สึกผ่่านตััวอัักษร และเป็็นอีีก

กระบวนการหนึ่่�งที่่�เกี่่�ยวกัับการทำการประมวลผลภาษา

ธรรมชาติิ (Natural Language Processing) ซึ่่�งจะทำการ

วิิเคราะห์์ข้้อความเชิิงคำนวณเพื่่�อระบุุความรู้้�สึึก โดยมีี

วััตถุุประสงค์์เพื่่�อวิิเคราะห์์ความคิิดเห็็นของผู้้�บริิโภค หรืือ

วิิเคราะห์์หััวข้้อทััศนคติิต่่างๆ ที่่�สื่่�อออกมาผ่่านทางข้้อความ 

เพื่่�อนำไปวิเิคราะห์แ์ก้ไ้ข หรืือใช้เ้ป็น็แนวทางในการดำเนินิการ 
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ต่่อไปในอนาคต

	 ในงานวิิจััยของ Angiani [14] กล่่าวว่่าขั้้�นพื้้�นฐานของ

การวิิเคราะห์์ขั้้�วความรู้้�สึึก โดยการทำนายขั้้�วความรู้้�สึึกของ

ประโยคที่่�กำหนดเพ่ื่�อดููว่าประโยคนั้้�นแสดงความรู้้�สึกึออกมา

ในเชิิงบวก เชิิงลบหรืือเป็็นกลาง โดยจะมีีขั้้�นตอนคืือ ขั้้�นแรก

รวบรวมข้้อมููล ขั้้�นที่่�สองจััดเตรีียมข้้อมููล ก่่อนที่่�จะนำข้้อมููล

นั้้�นไปใช้้ ได้้แก่่ การลบเครื่่�องหมายวรรคตอน (Clean Text) 

การตััดคำ (Tokenize) การลดคำ (Stemming) และคำหยุุด 

(Stop Word)

	 เมื่่�อทำการจัดัเตรียีมข้อ้มููลเป็น็ที่่�เรียีบร้อ้ยแล้ว้ขั้้�นต่อ่ไป

จะเข้า้สู่่�กระบวนการวิิเคราะห์์ขั้้�วความรู้้�สึกึ โดยการวิิเคราะห์์

ขั้้�วความรู้้�สึึกมีีหลายวิิธีีที่่�ใช้้ในการประเมิินคุุณลัักษณะความ

สำคัญัของข้อ้ความโดยการให้น้้้ำหนักัค่า่ของคำที่่�พบเป็น็ส่ว่น

มาก และวิิธีีที่่�ได้้รัับความนิิยมมากที่่�สุุด ได้้แก่่ คุุณลัักษณะ

ความถี่่� (Feature Frequency; FF) การนัับความถี่่�ของคำ 

(Term Frequency Inverse Document Frequency; 

TF-IDF) และการปรากฏของคำคุุณลัักษณะ (Feature  

Presence; FP) ด้้วยคุุณลัักษณะความถี่่� (FF) คืือจำนวนครั้้�ง

ที่่�เกิดิขึ้้�นในการนับัความถี่่�ของคำ (TF-IDF) [15] โดยมีสีููตรใน

การคำนวณดัังสมการที่่� (9)

	 	 (9)

โดยที่่�	N	คืื อ	จำนวนเอกสาร 

	 DF	คืื อ	จำนวนเอกสารที่่�มีีคำคุุณลัักษณะ

	 FF	คืื อ	ความถี่่�ของคำในเอกสาร

	 Valence Aware Dictionary For Sentiment  

Reasoning; VADER เป็น็แพ็ค็เกจที่่�อยู่่�ใน Natural Language  

Toolkit; NLTK เป็็นชุุดโปรแกรมสำหรัับ การประมวลผล

ภาษาธรรมชาติ ิ(NLP) สำหรับัภาษาอังักฤษ โดยเขียีนในภาษา

ไพทอน (Python) ซึ่่�ง VADER จะถููกใช้้ร่่วมกัับ Sentiment  

Lexicon ซึ่่�งเป็็นพจนานุุกรมที่่�มีีรายการคุุณลัักษณะของ

คำศััพท์์ประมาณ 7,500 รายการ ส่่วนคำใดที่่�ไม่่ได้้อยู่่�ใน

พจนานุุกรมจะให้้ค่่าเป็็นศููนย์์ ซึ่่�งในกฎของไวยากรณ์์ทาง

ภาษานอกจากคำศัพัท์ท์ี่่�เป็น็ขั้้�วความรู้้�สึกแล้ว้ ยังัมีโีครงสร้า้ง

หรืือศัพัท์บ์างคำที่่�มีคีวามเป็น็กลางแต่แ่ท้จ้ริงิแล้ว้คำพวกนั้้�น

สามารถเปลี่่�ยนขั้้�วความรู้้�สึกของคำได้้ เช่น่ “ไม่่”, “แต่่” หรืือ

ปรับัเปลี่่�ยนประโยคให้้มีคีวามเข้ม้ขึ้้�นเช่น่ “มาก”, “อย่่างยิ่่�ง”  

ใน VADER นัักพััฒนาซอฟต์์แวร์์ได้้รวมกฏ Heuristic ไว้้เพื่่�อ

จัดัการกับักรณีเีครื่่�องหมาย วรรคตอน การใช้อ้ักัษรพิมิพ์ใ์หญ่่ 

กริิยาวิิเศษณ์์ และคำสัันธานและ VADER สามารถบอกได้้ว่่า

เป็น็ขั้้�วความรู้้�สึกเชิงิบวกหรืือขั้้�วความรู้้�สึกเชิงิลบ โดยคำนวณ

ค่่า Compound ที่่�จะมีีช่่วงอยู่่�ระหว่่าง [0,1] มีีสููตรในการ

คำนวณค่่า Compound ดัังสมการที่่� (10)

	 	 (10)

โดยที่่�	x	คืื อ	ผ ลรวมของคะแนนของค่า่ที่่�อยู่่�ภายในข้อ้ความ

	 a	คืื อ	ค่ ่าแอลฟ่่าเท่่ากัับ 15 (ค่่าคงที่่�)

	 โดย Compound เป็็นค่่าในการกำหนดเกณฑ์์ว่่า

เนื้้�อหาข่่าวนั้้�นจะมีีขั้้�วความรู้้�สึกทางใด โดยที่่�ค่่า Compound 

สามารถแบ่่งแยกได้้ดัังนี้้�

-	ค่ ่า Compound มากกว่่า 0.5 เป็็นขั้้�วความรู้้�สึึก 

เชิิงบวก (1)

-	ค่ ่า Compound น้้อยว่่า –0.5 เป็็นขั้้�วความรู้้�สึก 

เชิิงลบ (–1)

-	ค่ ่า Compound อยู่่�ระหว่่าง –0.5 ถึึง 0.5 เป็็น 

ขั้้�วความรู้้�สึึกเป็็นกลาง (0)

	 ตััวอย่่างข้้อความข่่าว 

	 ข่่าวที่่� 1 “EUR/USD Price Analysis: Daily chart 

shows failed breakout”

	 แปลว่่า การวิิเคราะห์์ราคา EUR/USD: กราฟรายวััน

แสดงให้้เห็็นว่่าเส้้นราคาไม่่ทะลุุแนวกำแพง (หมายความว่่า

ราคาอาจล่่วงลงมาจากจุุดปััจจุุบััน) แสดงว่่าข้้อความนี้้�มีีผล

ขั้้�วความรู้้�สึกึเชิงิลบต่่อหุ้้�นของอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงินิ EUR/

USD เมื่่�อเทีียบกัับค่่า Compound = –0.51 ในเครื่่�องมืือ 

VADER จะได้้ว่่ามีีความสอดคล้้องกััน

	 ข่่าวที่่� 2 “EUR/USD: Sidelined near 1.11760 as 

US Vice Presidential debate kicks off”

	 แปลว่่า แนวต้้านใกล้้ 1.11760 ขณะที่่�การหาลืือของ
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ประธานาธิิบดีีสหรััฐอเมริิกาเริ่่�มขึ้้�น (แม้้ราคาจะเข้้าใกล้้จุุด 

ที่่�ทำการซื้้�อขายแต่่การหารืือของประธานาธิิบดีีกำลััง 

เริ่่�มขึ้้�น จึึงไม่่แนะนำให้้ทำการซื้้�อขาย) แสดงว่่าข้้อความนี้้�มีี

ผลขั้้�วความรู้้�สึกึเป็น็กลางต่อ่หุ้้�นของอัตัราแลกเปลี่่�ยนสกุลุเงินิ 

EUR/USD เม่ื่�อเทีียบกัับค่่า Compound = 0.00 ในเคร่ื่�องมืือ  

VADER จะได้้ว่่ามีีความสอดคล้้องกััน

	 ข่่าวที่่� 3 “The EUR/USD move higher comes 

amidst the improved tone in the risk complex, with 

EU stock indices hitting new record highs and US 

yields receding further from daily tops”

	 แปลว่่า การขยัับขึ้้�นของค่่าเงิินยููโรเทีียบดอลลาร์์สหรััฐ 

(EUR/USD) โดยดััชนีหุ้้�นของสหภาพยุุโรปแตะระดัับสููงสุุด

เป็็นประวััติิศาสตร์และผลตอบแทนสหรััฐลดลงจากระดัับ

สููงสุุดรายวััน (ดััชนีีหุ้้�นสหภาพยุุโรปสููงขึ้้�นซึ่่�งเป็็นแนวโน้้ม

ที่่�ดีีต่่อคู่่�เงิินยููโรเทีียบดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD) แสดงว่่า

ข้้อความนี้้�มีีผลขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงบวกต่่อหุ้้�นของอััตราแลก

เปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD) เมื่่�อ

เทีียบกัับค่่า Compound = 0.65 ในเครื่่�องมืือ VADER จะ

ได้้ว่่ามีีความสอดคล้้องกััน

	 1.1.4 งานวิิจััยที่่�เกี่่�ยวข้้อง

	จ ากงานวิิจััยของ Nassirtoussi [16] ได้้ศึึกษาทิิศทาง

ของอััตราแลกเปลี่่�ยนระหว่่างประเทศในช่่วงระยะเวลาสั้้�น

ของคู่่�สกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD) และ

คาดการณ์์ความสััมพัันธ์์ของข่่าวสารกัับอััตราแลกเปลี่่�ยน

ระหว่่างประเทศคู่่�สกุุลเงิิน (EUR/USD) มีีความสััมพัันธ์์กััน

โดยได้ศ้ึกึษาหัวัข้อ้ข่า่วที่่�ถููกนำเสนอออกมาราย 2 ชั่่�วโมง ส่ว่น

ข้อ้มููลของอัตัราแลกเปลี่่�ยนคู่่�สกุลุเงินิ (EUR/USD) เก็บ็ข้อ้มููล

ทุกุ 2 ชั่่�วโมง ทั้้�งหมด 8 รายการ คืือ Open, High, Low, Close 

ของทั้้�ง Bid Price (ราคาขาย) และ Ask Price (ราคาซื้้�อ)  

โดยมีีกระบวนการ 3 ขั้้�นตอนๆ ดัังนี้้� 1) Pre-Processing 

2) Machine Leaning และ 3) Evaluation ซึ่่�งในขั้้�นที่่� 1  

Pre-Processing จะทำการขุุดข้อความและ Multi-Layer 

ทั้้�ง 3 Layer ได้้แก่่ Semantic Abstraction Layer,  

Sentiment Integration Layer และ Synchronous  

Targeted Feature; STFR และขั้้�นที่่� 2 Machine Leaning  

ได้้แก่่ Support Vector Machine; SVM, K-Nearest 

Neighbors; K-NN และ Naïve Bayes ผลการศึึกษา พบว่่า  

ความสััมพันัธ์ข์องข่่าวสารเชิงิบวกและข่่าวสารเชิงิลบกัับอัตัรา

แลกเปลี่่�ยนระหว่่างประเทศคู่่�สกุุลเงิินยููโรเทีียบดอลลาร์์สหรััฐ 

(EUR/USD) และความถููกต้้องของเทคนิิค SVM ให้้ผลที่่�ดีี

ที่่�สุุดที่่�ร้้อยละ 83.33

	จ ากงานวิิจััยของ Islam [17] ได้้ศึึกษาแนวทางการ

ทำนายสกุุลเงิิน FOREX โดยนัักวิิจััยส่่วนใหญ่่ให้้ความสนใจ

ในโมเดลโครงข่่ายประสาทเทีียมเป็็นแนวทางเทคนิิคการเพิ่่�ม

ประสิิทธิิภาพ อย่่างไรก็็ตามเป็็นที่่�น่่าแปลกใจที่่�การประมวล

ผลภาษาธรรมชาติไิม่ไ่ด้ถูู้กนำไปใช้อ้ย่า่งมากมายเมื่่�อเทียีบกับั

แนวทางอื่่�นๆ

	จ ากงานวิิจััยของวิิกานดา [18] ได้้ทำการพยากรณ์์

ทิศิทางของราคาหุ้้�นรายวันัจากข้้อความข่่าวภาษาไทยโดยใช้้

วิธิีกีารประมวลผลภาษาธรรมชาติทิำการศึึกษาที่่�จะพยากรณ์์

ทิิศทางของราคาหุ้้�นรายวัันจากข้้อความข่่าวภาษาไทย โดย

ใช้้การประมวลผลภาษาธรรมชาติิ (Natural Language 

Processing; NLP) ซึ่่�งนำข้้อความข่่าวจาก 6 แหล่่ง คืือ  

1) สำนัักข่่าวกรุุงเทพธุุรกิิจ 2) สำนัักข่่าวหุ้้�นอิินไซด์์  

3) สำนัักข่่าวข่่าวหุ้้�น 4) สำนัักข่่าวโพสต์์ทููเดย์์ 5) สำนัักข่่าว 

Innnews และ 6) สำนัักข่่าวหุ้้�นสมาร์์ท ทำการตััดข้้อความ

ข่่าวแยกเป็็นคำใช้้ Library Pythainlp ซึ่่�งในวิิจััยใช้้ 9 วิิธีี

คืือ 'cfcut', 'deepcut', 'etcc', 'longest', 'multi_cut', 

'newmm', 'ssg', 'tcc' และ 'trie' และหุ้้�นที่่�ทำการพยากรณ์์ 

5 หุ้้�น ได้้แก่่ 1) INTUCH 2) TOP 3) BH 4) CPALL และ 5) 

KBANK สรุุปผลการรพยากรณ์์ หุ้้�น INTUCH บริิษััท อิินทััช 

โฮลดิ้้�งส์์ จำกััด มีีร้้อยละความถููกต้้องมากสุุดที่่� 100 และหุ้้�น

อีีก 4 ตััว มีีร้้อยละความถููกต้้องเท่่ากัับ 66.67

2. วััสดุุ อุุปกรณ์์และวิิธีีการวิิจััย

2.1 ระเบีียบวิิธีีการวิิจััย

	 การวิิ เคราะห์์การเคล่ื่�อนไหวของแนวโน้้มอััตรา 

แลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD) 

โดยใช้ก้ารเรียีนรู้้�ของเคร่ื่�องมืือผ่่านการวิิเคราะห์์ขั้้�วความรู้้�สึกึ 

บนข่า่วสารออนไลน์ ์มีขีั้้�นตอนซึ่่�งสามารถแบ่ง่ออกเป็น็ขั้้�นตอน 



9

พรพิมิล ชัยัวุฒิุิศักัดิ์์�, “แบบจํําลองการพยากรณ์์แนวโน้ม้ของอัตัราแลกเปลี่่�ยนสกุลุเงินิยูโูรเทียีบกับัดอลลาร์ส์หรัฐัแบบรายวันัด้ว้ยข้อ้มูลูขั้้�วความรู้้�สึกึ 

ของข่่าวสารออนไลน์์.”

The Journal of KMUTNB., Vol. 33, No. 4, Oct.–Dec. 2023

วารสารวิิชาการพระจอมเกล้้าพระนครเหนืือ ปีีที่่� 33 ฉบัับที่่� 4 ต.ค.–ธ.ค. 2566

ดังัรููปที่่� 4 การวิิเคราะห์์แนวโน้้มของอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุลุเงินิ

ยููโรเทียีบกับัดอลลาร์์สหรัฐั (EUR/USD) โดยใช้ก้ารเรียีนรู้้�ของ

เครื่่�องมืือผ่า่นการวิเิคราะห์ข์ั้้�วความรู้้�สึกึบนข่า่วสารออนไลน์์ 

โดยอาศััยข้้อมููลทุุติิยภููมิิ (Secondary Data) ที่่�เก็็บรวบรวม

จากแหล่่งข้้อมููลต่่างๆ ระหว่่าง วัันที่่� 2 เดืือนตุุลาคม พ.ศ. 

2563 ถึงึ วันัที่่� 10 เดืือนกุมุภาพันัธ์ ์พ.ศ. 2564 ซึ่่�งแหล่ง่ข้อ้มููล

ที่่�ใช้้ได้้แก่่ เว็็บไซต์์ www.investing.com เป็็นแพลตฟอร์์ม

ที่่�ให้้บริิการข้้อมููลเกี่่�ยวกัับตลาดการเงิินแบบเรียีลไทม์์ มีรีาคา

ซื้้�อขายล่่าสุุด กราฟ เครื่่�องมืือทางการเงิิน ข่่าวสาร และ 

บทวิิเคราะห์์สำหรัับตลาดแลกเปลี่่�ยนจำนวน 250 แห่่งทั่่�วโลก

	 หลัังจากการรวบรวมเนื้้�อหาข้้อมููลข่่าวสาร ต่่อมา

ทำการนำเนื้้�อหาข่่าวเข้้าสู่่�กระบวนการตััดคำ การลดคำและ

กำจััดคำหยุุด แล้้วเข้้าสู่่�กระบวนการวิิเคราะห์์ขั้้�วความรู้้�สึึก

ใช้้วิิธีีการนัับความถี่่�ของคำ (Term Frequency Inverse  

Document Frequency; TF-IDF) และใช้้เครื่่�องมืือ VADER 

เพื่่�อคำนวณหาค่่า Compound สำหรัับใช้้พิิจารณาขั้้�วความ

รู้้�สึึกของแต่่ละข่่าวและคำนวณหาสััดส่่วนของข่่าวขั้้�วความ

รู้้�สึึกเชิิงบวก ข่่าวขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงลบ และข่่าวขั้้�วความรู้้�สึึก

เป็็นกลางในแต่่ละวััน

	ส่ ่วนข้้อมููลที่่�มีีโครงสร้้าง ได้้แก่่ ข้้อมููลราคาทอง ข้้อมููล

ราคาน้้ำมััน Brent ข้้อมููลเส้้นค่่าเฉลี่่�ยเคล่ื่�อนที่่� และข้้อมููล

ราคาย้้อนหลัังของอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับ

ดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD) รายวััน สามารถเก็็บรวบรวม

จากเว็บ็ไซต์ www.investing.com ซึ่่�งเป็น็เว็บ็ไซต์ที่่�สามารถ

ทำการดาวน์์โหลดไฟล์์ราคาทองย้้อนหลัังได้้ ข้้อมููลที่่�ถููก

ดาวน์โ์หลดจะอยู่่�ในรููปแบบไฟล์โ์ปรแกรม Microsoft Excel 

นามสกุุล xlsx จากนั้้�นจััดเตรีียมข้้อมููลและปรัับข้้อมููลโดยวิิธีี 

Normalization ด้้วย Min-Max Scaling เนื่่�องจากตััวเลข

ของข้้อมููลแต่่ละตััวแปรอิิสระมีีค่่าที่่�แตกต่่างกัันมาก 

	 เมื่่�อจััดการข้้อมููลจะได้้ชุุดข้อมููลใหม่่หลัังการทำ  

Normalization จะได้้ตัวัแปรที่่�ใช้้ในการศึึกษาเพ่ื่�อทำการทดสอบ 

ตััวแปรต้้นเหตุุ (Granger Causality Tests) ว่่าตััวแปรข่่าว

ที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงบวก ตััวแปรข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงลบ  

และตััวแปรข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึกเป็็นกลางเป็็นเหตุุต่่อการ

เปลี่่�ยนแปลงแนวโน้้มของอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุลุเงินิยููโรเทียีบ 

ดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD) หรืือไม่่ จากนั้้�นทำการวิิเคราะห์์

สถิิติิเชิิงพรรณนา และ สร้้างตััวแบบพยากรณ์์โดยอาศััย

เทคนิิคการจำแนกกลุ่่�มได้้แก่่ โครงข่่ายประสาทเทีียม 

รููปที่่� 4 ขั้้�นตอนการดำเนิินงาน
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ซััพพอร์์ตเวกเตอร์์แมทชีีน และการจำแนกประเภทแบบ

การสุ่่�มป่่าไม้้

2.2 ตััวแปรที่่�ใช้้ในการศึึกษา

	ตั วัแปรอิสิระ (X) และตัวัแปรตาม (Y) แสดงรายละเอียีด

ดัังตารางที่่� 1 โดยจำนวนระเบีียนเท่่ากัับ 92 ระเบีียน

ตารางที่่� 1 รายละเอีียดตััวแปรอิิสระและตััวแปรตาม
ชื่อ

ตัวแปร
คำ�ำอธิบายตัวแปร มาตรวััด ระดัับค่่า

ตััวแปรอิิสระ (X)

x1 
สััดส่วนข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึก 

เชิิงบวก (Positive)

มาตร

อััตราส่่วน

x2 
สััดส่วนข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึก 

เชิิงลบ (Negative)

มาตร

อััตราส่่วน

x3 
สััดส่วนข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึก

เป็็นกลาง (Neutrally)

มาตร

อััตราส่่วน

x4 

ราคาทอง หน่่วยราคาทองเป็็น

ดอลลาร์์สหรััฐต่่อทรอยออนซ์์ 

(USD/Oz.)

มาตร

อััตราส่่วน

x5 
ราคาน้้ำมัันดิิบ Brent หน่่วย

ราคาดอลลาร์์สหรััฐต่่อบาร์์เรล

มาตร

อััตราส่่วน

x6 
เส้้นค่่าเฉลี่่�ยเคลื่่�อนที่่� Moving 

Average

มาตร

อััตราส่่วน

ตัวแปรตาม (Y)

Y 

แนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุล

เงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ 

(EUR/USD)

นาม

บััญญััติิ

0 = ลดลง

1 = คงที่่�

หรืือเพิ่่�มขึ้้�น

3. ผลการทดลอง

	ข้ ้อมููลที่่�นำมาใช้้ในการสร้้างตััวแบบมีีจำนวน 92 

ระเบีียน โดยตััวแปรสััดส่่วนของข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงบวก 

เชิงิลบและเป็น็กลางได้ม้าจากการวิเิคราะห์ข์ั้้�วความรู้้�สึกึของ

ข่่าวออนไลน์์จำนวน 1,432 ข่่าว

	จ ำนวนแนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับ

ดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD) มีีทั้้�งหมด 92 ค่่า โดยแบ่่งเป็็น

แนวโน้้มลดลง 43 ค่่า และแนวโน้้มคงที่่�หรืือเพิ่่�มขึ้้�น 49 ค่่า 

โดยชุุดข้อมููลไม่่มีีปััญหา Imbalance Data นั่่�นคืือสััดส่วน

แนวโน้้มคงที่่�/เพิ่่�มขึ้้�นมีีสััดส่วนใกล้้เคีียงกัับสััดส่วนแนวโน้้ม

ลดลง แสดงดัังรููปที่่� 5

	ผ ลการวิิเคราะห์์การประมวลผลภาษาทางธรรมชาติิ

ข้้อความข่่าวจากส่ื่�อสัังคมออนไลน์์ที่่�เกี่่�ยวข้้องหรืือส่่งผลต่่อ

แนวโน้้ม และพยากรณ์์แนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิิน

ยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD) จำนวน 1,432 ข่่าว 

โดยข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงบวก ข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงลบ 

และข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึกเป็็นกลางมีีสััดส่วนดัังรููปที่่� 6 และ 

จำนวนข่่าวจำแนกตามขั้้�วความรู้้�สึกของข่่าวและแนวโน้้ม

อััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/

USD) นั้้�นคืือ แนวโน้้มลดลงและแนวโน้้มคงที่่�หรืือเพิ่่�มขึ้้�น 

ดัังตารางที่่� 2

รููปที่่� 5 จำนวนแนวโน้้มของอััตราแลกเปลี่่�ยน (EUR/USD)

รููปที่่� 6 การจำแนกประเภทข้้อความทั้้�ง 3 ขั้้�วความรู้้�สึึก
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ตารางที่่� 2	จำนวนข่่าวจำแนกตามขั้้�วความรู้้�สึึกของข่่าว

จำแนกและแนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิิน

ยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD)

ขั้้�วความรู้้�สึึก
ของข่่าว

แนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุล
เงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ 

(EUR/USD) รวม

ลดลง คงที่่�หรืือเพิ่่�มขึ้้�น

ข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึก
เชิิงบวก

302 407 709

ข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึก
เชิิงลบ

144 129 273

ข่่าวที่่�มีีข้้วความรู้้�สึึก
เป็็นกลาง

234 216 450

รวม 680 752 1,432

	 กราฟ Box-Plot แสดงขั้้�วความรู้้�สึกของข่า่วจำแนกตาม

แนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยน ซึ่่�งแกนแนวตั้้�ง (Y) แทน คะแนน

ขั้้�วความรู้้�สึึก ดัังรููปที่่� 7 โดยข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงบวกที่่�

อััตราแลกเปลี่่�ยนมีีแนวโน้้มลดลงมีีค่่ามััธยฐานต่่ำกว่่าข่่าวที่่�

มีขีั้้�วความรู้้�สึกึเชิงิบวกที่่�อัตัราแลกเปลี่่�ยนมีีแนวโน้้มคงที่่�หรืือ

เพิ่่�มขึ้้�นหมายความว่่าข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึกเชิิงบวกส่่วนใหญ่่

ให้ผ้ลแนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนเป็น็แนวโน้ม้คงที่่�หรืือเพิ่่�มขึ้้�น  

ส่่วนข่่าวที่่�มีขีั้้�วความรู้้�เชิงิลบที่่�อัตัราแลกเปลี่่�ยนมีแีนวโน้้มลดลง 

มีีค่่ามััธยฐานสููงกว่่าที่่�อััตราแลกเปลี่่�ยนมีีแนวโน้้มคงที่่�หรืือ

เพิ่่�มขึ้้�นนั้้�นคืือข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึกเชิิงลบส่่วนใหญ่่ให้้ผล 

แนวโน้้มของอััตราแลกเปลี่่�ยนแนวโน้้มลดลงและข่่าวที่่�มีีขั้้�ว

ความรู้้�สึกเป็็นกลางจะเห็็นว่่าข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึกเป็็นกลาง

ที่่�อััตราแลกเปลี่่�ยนมีีแนวโน้้มลดลงและแนวโน้้มคงที่่�หรืือ 

เพิ่่�มขึ้้�นมีคี่า่ มัธัยฐานใกล้เ้คียีงกันัหมายถึงึ ข่า่วที่่�มีขีั้้�วความรู้้�สึก 

เป็็นกลางจะให้้ผลแนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนแนวโน้้มลดลง

และแนวโน้้มคงที่่�หรืือเพิ่่�มขึ้้�นเท่่าๆ กััน

	ตั วัอย่า่งกลุ่่�มคำจากข่า่วที่่�มีขีั้้�วความรู้้�สึกึเชิงิบวก ได้แ้ก่่ 

High, Gain, Support, Fresh, Vaccine, Positive, Beyond 

และ Top เป็็นต้น้ ส่ว่นตัวัอย่า่งกลุ่่�มคำจากข่่าวที่่�มีขีั้้�วความรู้้�สึกึ 

เชิิงลบ ได้้แก่่ low, Drop, Covid, Back, Risk, Lockdown, 

Bear, Resist และ Lose เป็น็ต้น้ และตัวัอย่า่งกลุ่่�มคำจากข่า่ว

ที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเป็็นกลาง ได้้แก่่ Elect, Remain, Ahead, 

Near, Around, Pair, Market และ New เป็็นต้้น

ตารางที่่� 3	ผลการทดสอบสมมติิฐานเชิิงเป็็นเหตุุเป็็นผล 

(Granger Causality Tests) 

ตััวแปรขั้้�วความรู้้�สึึกกัับแนวโน้้ม

อััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบ

ดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD)

F-test p-value

ข่า่วที่่�มีขีั้้�วความรู้้�สึกึเชิงิบวกกัับแนวโน้้ม 

อััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบ

ดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD)

2.77 0.04

ข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงลบกัับแนวโน้้ม

อััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบ

ดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD)

5.40 0.01

ข่่าวที่่�มีขีั้้�วความรู้้�สึกึเป็็นกลางกับัแนวโน้้ม 

อััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบ

ดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD)

1.78 0.04

	จ ากตารางที่่� 3 จะเห็็นว่่าค่่า p-value = 0.04 น้้อยกว่า่  

a = 0.05 จึึงปฏิิเสธสมมติิฐานหลััก H0 นั่่�นคืือตััวแปรข่่าว

ที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงบวก ตััวแปรข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงลบ

และตััวแปรข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเป็็นกลางเป็็นสาเหตุุการ

เปลี่่�ยนแปลงของแนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุลุเงินิยููโรเทียีบ

ดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD)

รููปที่่� 7	 คะแนนขั้้�วความรู้้�สึึกของข่่าวจำแนกตามขั้้�วความ

รู้้�สึึกของข่่าวและแนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยน
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	 สรุุปผลการทดสอบจากตารางที่่� 4 พบว่่า การทดสอบ

ประสิิทธิิภาพแบบแบ่่งข้้อมููลแบบวิิธีี Split Test และการ

ทดสอบประสิิทธิภิาพแบบ Cross Validation จะได้ว้่า่ตัวัแบบ 

ที่่�สร้้างขึ้้�นด้้วยการจำแนกประเภทแบบการสุ่่�มป่่าไม้้แบบ

วิิธีี Split Test โดยแบ่่งข้้อมููลออกเป็็น 2 ชุุด คืือ ชุุดข้้อมููล 

เรียีนรู้้� (Training Set) และข้้อมููลชุุดทดสอบ (Test Set) ด้ว้ย

สััดส่่วน 70 : 30 ให้้ผลลััพธ์์ที่่�ดีีที่่�สุุด โดยมีีค่่าความถููกต้้อง 

ร้้อยละ 71.43 ค่่าความแม่่นยำร้้อยละ 63.16 ค่่าความระลึึก

ร้้อยละ 92.31 และค่่าความถ่่วงดุุลร้้อยละ 74.99

4. อภิิปรายผลและสรุุป

	 งานวิจิัยันี้้�มีวีัตัถุประสงค์เ์พื่่�อวิเิคราะห์์ขั้้�วความรููสึกึ กับั

แนวโน้มของอััตราแลกเปลี่่�ยน และสร้้างตััวแบบพยากรณ์์

แนวโน้ม้อัตัราแลกเปลี่่�ยนสกุลุเงินิยููโรเทียีบกัับดอลลาร์ส์หรัฐั 

(EUR/USD) ในตลาดซ้ื้�อขายแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินระหว่่าง

ประเทศซึ่่�งอาศััยข้อมููลแบบไม่่มีีโครงสร้้างได้้แก่่ สััดส่่วน 

ของข่่าวขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงบวก เชิิงลบและเป็็นกลางที่่�ได้้

จากการวิิเคราะห์์ขั้้�วความรู้้�สึึก และข้อมููลแบบมีีโครสร้้าง 

ได้้แก่่ราคาทองคํํา น้้ำมััน และค่าเฉลี่่�ยเคลื่่�อนที่่� โดยวิิธีี 

โครงข่่ายประสาทเทีียม (Artificial Neural Network) 

ซัพัพอร์์ตเวกเตอร์์แมทชีนี (Support Vector Machine) และ

การจำแนกประเภทแบบการสุ่่�มป่่าไม้้ (Random Forest) 

และประเมิินประสิิทธิิภาพจากค่่าความถููกต้้อง (Accuracy) 

ค่่าความแม่่นยำ (Precision) ค่่าความระลึึก (Recall) และ

ค่่าความถ่่วงดุุล (F1-Score) และทำการสรุุปผลของข้้อมููล

โดยพิิจารณาจากค่่าความถููกต้้อง (Accuracy) เน่ื่�องจาก

สามารถบอกได้ว้่า่ตัวัแบบที่่�ใช้ใ้นการพยากรณ์แ์นวโน้ม้อัตัรา

แลกเปลี่่�ยนสกุลุเงิินยููโรเทียีบดอลลาร์ส์หรัฐั (EUR/USD) นั้้�น

มีีความถููกต้้องมากน้้อยเพีียงใด 

	ผ ลการศึึกษาพบว่่า สััดส่่วนของจำนวนข่่าวที่่�มีีขั้้�ว 

ความรู้้�สึกึเชิงิบวกสููงสุุด ตามด้้วยข่่าวขั้้�วที่่�มีคีวามรู้้�สึกึเป็็นกลาง 

และข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึกเชิิงลบ นอกจากนี้้�ผลการทดสอบ

สมมติิฐานเชิิงเป็็นเหตุุเป็็นผลของข้้อมููลข่่าวสารกัับแนวโน้้ม

อััตราแลกเปลี่่�ยน สกุุลเงิิน (EUR/USD) สรุุปผลได้้ว่่าข่่าวที่่�

มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงบวก ข่่าวที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึึกเชิิงลบ และข่่าว

ที่่�มีีขั้้�วความรู้้�สึกเป็็นกลาง เป็็นสาเหตุุการเปลี่่�ยนแปลงของ 

แนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุลุเงินิ (EUR/USD) ซึ่่�งสอดคล้อ้ง

กับังานวิิจัยั [16] ที่่�คาดการณ์์ความสััมพัันธ์ข์องหััวข้้อข่่าวสาร

ทั้้�งข่่าวเชิิงบวกและข่่าวเชิิงลบกัับอััตราแลกเปลี่่�ยน ระหว่่าง

ประเทศคู่่�สกุลุเงินิ (EUR/USD) ผลคืือ ความสัมัพันัธ์ด์ังักล่า่ว

มีีอยู่่�จริงและข่่าวสารมีีผลหรืือมีีความสััมพัันธ์์กัับอััตราแลก

เปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD) ใน

ราย 2 ชั่่�วโมง

	ตั ัวแบบการจำแนกประเภทแบบการสุ่่�มป่่าไม้้ ด้้วยวิิธีี 

Split Test ซึ่่�งเป็็นการแบ่่งข้้อมููล ออกเป็็น 2 ชุุด คืือ ชุุด

ข้้อมููลเรีียนรู้้� (Training Set) และข้้อมููลชุุดทดสอบ (Test 

Set) ให้้ค่่าความถููกต้้อง (Accuracy) มากที่่�สุุดอยู่่�ที่่�ร้้อยละ 

71.43 รองลงมาเป็็นซัพัพอร์ต์เวกเตอร์์แมทชีีนและโครงข่า่ย 

ประสาทเทีียมแบบหลายชั้้�น โดยมีีค่่าความถููกต้้องอยู่่�ที่่� 

ร้้อยละ 60.71 และ 60.14 ตามลำดับั จึงึนำตัวัแบบที่่�เหมาะสมนี้้� 

ตารางที่่� 4 ผลการเปรีียบเทีียบวิิธีีการพยากรณ์์ทั้้�ง 3 ตััวแบบ
การทดสอบประสิิทธิิภาพแบบแบ่่งข้้อมููลแบบวิิธีี Split Test

ตััวแบบ Accuracy Precision Recall F1-Score

โครงข่่ายประสาทเทีียมแบบหลายชั้้�น (2 Layer) 60.14 % 56.25 % 69.23 % 62.07 %

ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมทชีน 60.71 % 55.56 % 76.92 % 64.52 %

การจำ�ำแนกประเภทแบบการสุ่มป่าไม้ 71.43 % 63.16 % 92.31 % 74.99 %

การทดสอบประสิิทธิิภาพแบบ Cross Validation

โครงข่่ายประสาทเทีียมแบบหลายชั้้�น (2 Layer) 59.78 % 62.50 % 61.22 % 61.86 %

ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมทชีน 59.78 % 66.66 % 48.98 % 56.47 %

การจำ�ำแนกประเภทแบบการสุ่มป่าไม้ 55.43 % 60.00 % 48.98 % 53.93 %
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ไปพยากรณ์์แนวโน้้มอััตราแลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินยููโรเทีียบกัับ

ดอลลาร์์สหรััฐ (EUR/USD) เพ่ื่�อเป็็นแนวทางช่่วยในการ

ตัดัสินิใจของนักัลงทุนุหรืือผู้้�ที่่�สนใจที่่�จะลงทุุนในตลาดซ้ื้�อขาย

แลกเปลี่่�ยนสกุุลเงิินระหว่่างประเทศ

	ผ ลการศึึกษาเป็็นไปตามที่่� [19] กล่่าวไว้้ว่่า การจำแนก

ประเภทแบบการสุ่่�มป่่าไม้้มีีประสิิทธิิภาพที่่�ดีีกว่่าในแง่่ของ

ความแม่น่ยำและการจดจำโดยเฉพาะอย่า่งยิ่่�งกับัชุดุทดสอบ

ที่่�มีขีนาดเล็ก็ เนื่่�องจากขนาดตัวัอย่า่งในงานวิจิัยัครั้้�งนี้้�มีเีพียีง 

92 ตััวอย่่าง อย่่างไรก็็ตาม แนวทางการปรัับปรุุงในอนาคต

ควรเพิ่่�มจำนวนข้อมููลที่่�ใชในการศึึกษา โดยทั่่�วไปแล้วควร

จะไมต่่ำกว่่า 1,000 ตััวย่าง
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