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บทคัดย่อ 
 อ้อย เป็นพืชเศรษฐกิจของประเทศชนิดหนึ่งท่ีมีการเพาะปลูกในประเทศไทยต้ังแต่อดีตจนถึงปัจจุบัน ซึ่งสามารถ

สร้างรายได้ให้กับภาคเกษตรเป็นอย่างมาก ในทางภูมิสารสนเทศได้มีการน าเทคโนโลยีการส ารวจระยะไกลมาใช้  

เพื่อส ารวจพื้นเพาะปลูกอ้อยมามากมาย และติดปัญหาเร่ืองของทรัพยากรการค านวณท่ีมีอยา่งจ ากัด จึงเกิดแนวคิดท่ีจะ

ใชแ้พลตฟอร์ม กูเกิ้ล เอร์ิธ เอนจิน ท่ีมีศักยภาพเทียบเท่าซอฟต์แวร์ทางภูมสิารสนเทศ ในการศกึษาวจิัยคร้ังน้ีมจีุดประสงค์

เพื่อศึกษาความถูกต้องของการจ าแนกพื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงาน ด้วยวิธีการอัลกอริทึมป่าสุ่ม จากข้อมูลภาพถ่าย

ดาวเทียมเซนทเินล-2 ด้วยแพลตฟอร์ม กูเกิ้ล เอร์ิธ เอนจิน ผลการวจิัยพบวา่ พื้นท่ีอ าเภอระก า อ าเภอบางกระทุ่ม อ าเภอ

พรหมพิราม และอ าเภอวัดโบสถ์ ของจังหวัดพษิณุโลก มพีื้นท่ีการเพาะปลูกออ้ยโรงงานก่อนเร่ิมฤดูกาลเพาะปลูกในเดือน

เมษายน มีพื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงานอยู่ท่ี 49,160.79 ไร่  ตลอดฤดูกาลเพาะปลูกอ้อยโรงงานของปี พ.ศ.2566 ในเดือน

พฤศจิกายน พ.ศ.2566 มีพื้นท่ีการเพาะปลูกมากถึง 216,822.56 ไร่ และลดลงอย่างต่อหลังจากมีการประกาศจาก

โรงงานอ้อยจังหวัดพิษณุโลกของการเปิดหีบรับอ้อยโรงงานจนถึงเดือนมีนาคม พ.ศ.2567 ท่ียังหลงเหลือพื้นท่ีเพาะปลูก

อ้อยโรงงานอยู่ท่ี 87,779.43 ไร่ ก่อนจะเข้าสู่ฤดูกาลเพาะปลูกคร้ังถัดไป ผลการตรวจสอบความถูกต้อง ค่าสัมประสิทธิ

แคปปา อยู่ระหว่าง 0.78 – 0.95 ค่าความถูกตอ้งของผู้ผลิต อยู่ระหว่าง 0.90 – 0.97 ค่าความถูกตอ้งของผู้ใช ้อยู่ระหว่าง 

0.88 – 0.97 และค่าความแม่นย าโดยรวม อยู่ระหว่าง 0.91 – 0.98 
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Abstract 
 Sugarcane is a vital economic crop in Thailand, making a significant contribution to the agricultural sector . 

Spatial technology, particularly remote sensing, is extensively employed to monitor sugarcane plantations; however, 

challenges emerge due to constraints in computational resources . This study seeks to address these challenges by 

utilizing the Google Earth Engine (GEE) platform, which offers analytical capabilities akin to traditional geospatial 

software. The research specifically aims to evaluate the accuracy of sugarcane field mapping through the application 

of a random forest algorithm to Sentinel-2 satellite imagery using GEE. environment. The study area encompassed 

Rakam, Bang Krathum, Phrom Phiram, and Wat Bot districts in Phitsanulok Province. The analysis revealed significant 

changes in sugarcane plantation area throughout the 2023 growing season. Prior to the season (April 2023),  

the total sugarcane plantation area was estimated at 49,160.79 rai. During the peak of the growing season 

(November 2023), the area expanded considerably to 216,822.56 rai. Following the commencement of sugarcane 

harvesting by local factories in Phitsanulok Province, the cultivated area progressively decreased, reaching 87,779.43 

rai by March 2024, before the start of the next planting season. Accuracy assessment yielded strong results: Kappa 

coefficients ranged from 0.78 to 0.95, producer's accuracy from 0.90 to 0.97, user's accuracy from 0.88 to 0.97, 

and overall accuracy from 0.91 to 0.98. 
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บทน า 
 จังหวัดพิษณุโลกมีพื้นท่ีปลูกอ้อยโรงงานกระจายอยู่ท่ัวท้ังจังหวัด ท้ังพื้นท่ีราบลุ่ม พื้นท่ีดอน และพื้นท่ีลาดชันสูง 

ส่งผลให้การจ าแนกพืชอ้อยโรงงานมีความท้าทาย และกอบกับพื้นท่ีปลูกอ้อยโรงงานไม่ได้มีการแบ่งสัดส่วนพื้นท่ีปลูกท่ี

ชัดเจน ท าให้พื้นท่ีโดยรอบมีการปลูกพืชเศรษฐกิจอื่นๆ อยู่บริเวณใกล้เคียงกันหรือติดกัน ด้วยเหตุผลนี้ การน าเทคโนโลยี

การส ารวจระยะไกล (Remote Sensing) มาประยุกต์ใช้การจ าแนกพชืพรรณจึงมีความส าคัญอย่างยิ่งเนื่องจากเทคโนโลยี

ดังกล่าวสามารถตรวจจับข้อมูลในพื้นท่ีท่ีมีขนาดใหญ่และพื้นท่ีท่ีเข้าถึงได้ยากต่อการส ารวจภาคสนามได้อย่างมี

ประสิทธิภาพ อีกท้ังยังสามารถใช้ในการระบุและจ าแนกพืชพรรณท่ีมีลักษณะคล้ายกันได้ เพื่อพัฒนาการจัดการพื้นท่ี

การเกษตรและเพิ่มประสิทธิภาพของผลลัพธ์ิทางการเกษตรได้อยา่งแม่นย า  

การใช้เทคโนโลยีเชิงพื้นท่ีระบบสารสนเทศภูมิศาสตร์ (Geographic Information Systems : GIS) และการส ารวจ

ระยะไกล (Remote Sensing) เป็นอีกหนึ่งทางเลือกที่มบีทบาทสนับสนุนการตัดสินใจการส ารวจทรัพยากรท่ีมีประสิทธิภาพ

และความแม่นย าสูงด้วยข้อมูลภาพถ่ายดาวเทียม ข้อมูลภาพถ่ายทางอากาศ หรือข้อมูลภาพถ่ายจากอากาศยานไร้คนขับ 

การใช้เทคโนโลยีเชิงพื้นท่ีระบบภูมิสารสนเทศภูมิศาสตร์สามารถเข้าถึงพื้นท่ีท่ีมีความน่าสนใจหรือเข้าถึงได้ยากด้วย 

การส ารวจระยะไกลท่ีช่วยลดทรัพยากรการส ารวจ ลดระยะเวลา และครอบคลุมพื้นท่ีขนาดใหญ่ ปัจจุบันการจ าแนกพืช

พรรณในประเทศไทยมีข้อจ ากัดทางด้านข้อมูลและทรัพยากรการจัดท าข้อมูล ท าให้พืชพรรณท่ีผ่านการวิเคราะห์มีจ ากัด
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เฉพาะบางหน่วยงานหรือสถาบันการศึกษาบางแห่งท่ีใช้ในการศึกษาเรียนรู้ การส ารวจระยะไกลจึงจ ากัดเฉพาะกลุ่มท่ี

เข้าใจกระบวนการวเิคราะห์และกระบวนการท่ีสามารถจัดท าการจ าแนกพชืพรรณได้ (ส านักงานพัฒนาการวจิัยการเกษตร

, 2566) 

ในการวิเคราะห์และการค านวณในการศึกษาวิจัยในคร้ังนี้ ได้ใช้แพลตฟอร์ม กูเกิ้ล เอิร์ธ เอนจิน (Google Earth 

Engine) เป็นแพลตฟอร์มท่ีให้บริการฟรี สามารถใช้ขอ้มูลภาพถา่ยดาวเทียมและเรียกใชเ้ครื่องมือได้หลากหลายชนิดโดยไม่

ต้องส ารองข้อมูลลงบนพื้นท่ีจัดเก็บบนคอมพิวเตอร์ส่วนบุคคล การค านวณบนคลาวด์มีประสิทธิภาพและรวดเร็ว  

ในบทความนี้ผู้วจิัยได้มุ่งเนน้เจาะจงไปท่ีการจ าแนกประเภทข้อมูลแบบก ากับดูแล (Supervised Classification) ด้วยวธีิการป่าสุ่ม 

(Random Forest) มาใช้ในการจ าแนกพืชพรรณอ้อยโรงงาน โดยใช้ข้อมูลภาพถ่ายดาวเทียมเซนทิเนล-2 (Sentinel-2) เพื่อระบุ

พื้นท่ีเพาะปลูกพชือ้อยโรงงาน ตลอดระยะเวลาหนึ่งฤดูกาลเก็บเกี่ยว 

 

วัตถุประสงค ์
เพื่อประเมินประสิทธิภาพการใชว้ิธีอัลกอริทึมป่าสุ่มจากข้อมูลภาพถ่ายดาวเทียมเซนทิเนล-2 ด้วยแพลตฟอร์มกู

เกิ้ลเอร์ิธเอนจินในการจ าแนกพืน้ท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงาน 

 

 
รูปที ่1 พื้นท่ีศึกษา 



วารสารวิชาการเพื่อการพัฒนานวัตกรรมเชิงพื้นท่ี (JSID) ปีท่ี 6 ฉบับท่ี 2 พฤษภาคม – สิงหาคม 2568     l   126 

 

แนวคดิ ทฤษฎีและงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 

 แนวคิด ทฤษฎีและงานวิจัยท่ีเกี่ยวข้องกับการวจิัยเพื่อพัฒนาศักยภาพจากจ าแนกพื้นท่ีเพาะปลูกออ้ยโรงงานให้มี

ประสิทธิความถูกต้องท่ียอมรับได้ โดยใช้อัลกอริทึมป่าสุ่มมา (RF) จัดการในการจ าแนกและข้อมูลภาพถ่ายดาวเทียม 

เซนทิเนล-2 (Sentinel-2) รวมถึงดัชนีความแตกต่างของพืชพรรณ (NDVI) มาช่วยในการตัดสินใจในการจ าแนกพื้นท่ี

เพาะปลูกอ้อยโรงงาน งานวจิัยฉบับนี้ได้เลอืกใช้แพลตฟอร์ม กูเกิ้ล เอิร์ธ เอนจิน (Google Earth Engine : GEE)  
อัลกอริทึมป่าสุ่ม (Random Forest : RF) 

อัลกอริทึมป่าสุ่ม (Random Forest : RF) เป็นอัลกอริทึมการเรียนรู้ของเคร่ือง (Machine Learning) ท่ีใช้ส าหรับ

การจ าแนกประเภท (Classification) และการถดถอย (Regression) โดยการสร้างกลุ่มของต้นไม้ตัดสินใจ (decision trees) 

หลายต้นแล้วรวมผลลัพธ์ของต้นไม้เหล่านั้นเพื่อให้ได้ผลลัพธ์ท่ีแม่นย าขึ้น อัลกอริทึมนี้ท างานโดยการเลือกชุดตัวอย่าง

ข้อมูลแบบสุ่ม (Bootstrap sampling) ส าหรับการสร้างแต่ละต้นไม้ และใช้การสุ่มเลือกคุณสมบัติ (Features) ส าหรับ 

การตัดสินใจในแต่ละหมวดของต้นไม้ การรวมผลลัพธ์ท าได้โดยการโหวตส่วนใหญ่ในกรณีของการจ าแนกประเภท หรือ

การเฉลี่ยผลลัพธ์ในกรณีของการถดถอยของป่าสุ่ม มีความทนทานตอ่ข้อมูลท่ีมคีวามเหมาะสมเกินไป (Overfitting) และมี

ประสิทธิภาพดีเมื่อเทียบกับอัลกอริทึมอื่น ๆ เนื่องจากการสุ่มเลือกตัวอย่างและคุณสมบัติช่วยลดความสัมพันธ์ระหว่าง

ตน้ไม้ นอกจากนี้ยังสามารถจัดการกับข้อมูลท่ีมีความซับซ้อนและมีขนาดใหญ่ได้ดป่ีาสุม่ถูกใชง้านในหลากหลายดา้น 

 

 
รูปที ่2 กระบวนการจ าแนกข้อมูลดว้ยป่าสุม่ 

ที่มา Elizabeth Champa-Bujaico, et al., (2024) 
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ดัชนีพืชพรรณเชงิสเปกตรัม 

การประยุกต์ใช้ข้อมูลภาพถ่ายดาวเทียมร่วมกับการวิเคราะห์โดยใช้ดัชนีพืชพรรณ เป็นเคร่ืองมือท่ีช่วยใน 

การตัดสินใจของสิ่งปกคลุมดินโดยอาศัยช่วงคลื่นค่าการสะท้อนของสิ่งปกคลุมดินท้ังแต่ 2 ช่วงคลื่นขึ้นไปในการค านวณ

ทางคณิตศาสตร์ ให้ได้ผลลัพธ์ท่ีใช้ในการอธิบายถึงสิ่งปกคลุมดินหรือพื้นผิวของพื้นท่ีการศึกษาในการจ าแนกพืชพรรณ 

(Classification of Vegetation) และมวลชีวภาพ (Biomass)  

ดัชนคีวามแตกตา่งของพชืพรรณ (Normalized Difference Vegetation Index : NDVI) ค่าการสะทอ้นของช่วงคลื่น

สีแดงและช่วงคลื่นอินฟราเรดใกล้ มีค่าอยู่ระหว่าง -1 ถึง 1 พื้นท่ีท่ีไม่ใช่พืชพรรณมีค่าเชิงลบ ส่วนพื้นท่ีท่ีมีพืชพรรณ 

ปกคลุมมีคา่เชิงบวก (J. W. Rouse Jr, et al., 1973)  
 

NDVI =  
NIR−Red

NIR+Red
      (สมการที่ 1) 

 

โดย NIR  หมายถงึ ค่าการสะท้อนช่วงคลื่นอนิฟราเรดใกล้ 

Red  หมายถงึ ค่าการสะท้อนช่วงคลื่นท่ีตามองเห็นสแีดง 

 

การตรวจสอบความถูกต้องของข้อมูล 

 ค่าสัมประสิทธ์ิแคปปา (Kappa Coefficient) เป็นการค านวณโดยใช้วิธีทางสถิติในการตรวจสอบความสอดคล้องของ

ข้อมูลสองชุด โดยไมอ่าศัยสมมตฐิานการแจกแจงของข้อมูลแบบปกตหิรือไม ่โดยแบ่งตามเกณฑ์ตาม (Congalton, 2001)  
 

Kappa =
N ∑ Nii

K
i=1 −∑ (xi+x+i)K

i=1

N2−∑ (xi+x+i)K
i=1

     (สมการที่ 2) 

 

 โดย Kappa  หมายถงึ สัมประสิทธ์ิแคปปาของความสอดคล้อง 

  N  หมายถงึ จ านวนความคลาดเคลื่อน 

  xii  หมายถงึ ผลรวมของแนวทแยงของเมทริกซ์ความคลาดเคลื่อนท่ี I และคอลัมน์ท่ี i 

  xi+  หมายถงึ ผลรวมในแถวท่ี i ของเมทริกซ์ความคลลาดเคลื่อน 

  x+i  หมายถงึ ผลรวมในคอลัมนท่ี์ i ของเมทริกซ์ความคลาดเคลื่อน 

 

ค่าความถูกต้องของผู้ผลิต (Producer’s accuracy : PA) บ่งบอกถึงความสอดคล้องของข้อมูลท่ีจ าแนกได้มี 

ความสมบูรณ์ครบถ้วนของขอ้มูลในแต่ละคลาส  
 

PA =  
nkk

n+i
      (สมการที่ 3) 

 

 โดย PA  หมายถงึ ค่าความถกูต้องของผูผ้ลิต 

  nkk  หมายถงึ จุดภาพจากการจ าแนกของข้อมูล 

n+i  หมายถงึ ผลรวมของจุดภาพจากการจ าแนกของข้อมูลในคอลลัมน์ 
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ค่าความถูกต้องของผู้ใช้ (User’s accuracy : UA) บ่งบอกถึงความสอดคล้องของข้อมูลท่ีจ าแนกได้มีความ

นา่เช่ือถือของขอ้มูลในแต่ละคลาส  

PA =  
nkk

ni+
      (สมการที่ 4) 

 

 โดย PA  หมายถงึ ค่าความถกูต้องของผูใ้ช ้

  nkk  หมายถงึ จุดภาพจากการจ าแนกของข้อมูล 

n+i  หมายถงึ ผลรวมของจุดภาพจากการจ าแนกของข้อมูลในแถว 

 

ค่าความแม่นย าโดยรวม (Overall Accuracy : OA) เป็นการท าอัตราส่วนระหว่างผลรวมของจ านวนจุดท่ีจ าแนก

และจ านวนจุดทัง้หมดท่ีน ามาตรวจสอบ สามารถค านวณได้  

 

OA =
∑ Nii

K
i=1

N
      (สมการที่ 5) 

 

 โดย OA หมายถงึ ความแมน่ย าโดยรวม 

  K หมายถงึ จ านวนแถว 

  Nii หมายถงึ จ านวนจุดภาพในแต่ละแถว i และคอลัมน์ i ของการจ าแนกแตล่ะประเภท 

  N หมายถงึ จ านวนจุดตรวจสอบท้ังหมด 

 

ตารางที่ 1 ดัชนเีขิงสเปกตรัมท่ีใชใ้นงานวิจัยท่ีเกี่ยวข้อง 

ผู้เขียน 
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Thanh Noi Phan, et al. 

(2020) 
x   x  x x x x x x      

Jie Wang, et al. (2020) x   x     x   x     

Felipe Cardoso de 

Oliveira Maia, et al. 

(2023) 

x    x            

Tri Muji Susantoro, et al. 

(2018) 
x x x          x x x  

Shuai Xie, et al. (2019) x                

Humberto Cruz-

Sanabria, et al. (2021) 
             x  x 
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Sudianto Sudianto, et al. 

(2023) 
x                

Ming Wang, et al. (2019) x                

หมายเหต ุ: x หมายถึง การระบุของงานวิจัยใดที่ได้ใช้ดัชนีเชิงสเปกตรัม 

 

วิธีการศึกษา 

ส่วนที่หนึ่ง  

การจัดตรียมขอ้มูลภาพถา่ยดาวเทียม เซนทิเนล-2 แบบอนุกรมเวลาเพื่อจัดเตรียมขอ้มูล 

1. เรียกใช้ข้อมูลภาพถ่ายดาวเทียมด้วยแพลตฟอร์ม กูเกิ้ล เอิร์ธ เอนจิน ส าหรับดาวเทียม เซนทิเนล-2 เรียกใช้

คอลเลคชั่น COPERNICUS/S2_SR_HARMONIZED ในการดาวน์โหลดขอ้มูลจากระบบผู้ให้บริการภาพถ่ายดาวเทียม   

 2. ก าหนดขอบเขตระยะเวลาของข้อมูลภาพถ่ายดาวเทียมด้วยแพลตฟอร์ม กูเกิ้ล เอิร์ธ เอนจิน ตั้งแต่  มกราคม 

พ.ศ.2566 – เมษายน พ.ศ.2567 

 3. ก าหนดปริมาณความหนาแน่นของเมฆบนภาพถ่ายดาวเทียมเป็นปริมาณความหนาแน่นของเมฆตาม

เปอร์เซ็นต์ของพื้นท่ีท้ังหมดของภาพถ่ายดาวเทียมตอ่ 1 ภาพ โดยก าหนดปริมาณเมฆให้เป็น 100 เปอร์เซ็นต์ เพื่อน ามาตัด

ส่วนท่ีเป็นเมฆออกจากแบนด ์SCL ในภายหลังของภาพถ่ายดาวเทียมเซนทเินล-2 

 4. การก าหนดขอบเขตพื้นท่ีการศึกษาโดยน าเข้าข้อมูลจากภายนอกตามนามสกุลท่ีระบุในแพลตฟอร์ม กูเกิ้ล 

เอร์ิธ เอนจิน ได้แก่อ าเภอระก า อ าเภอบางกระทุ่ม อ าเภอพรหมพิราม และอ าเภอวัดโบสถ์ จังหวัดพษิณุโลก  

 

ส่วนที่สอง  

การจ าแนกพืน้ท่ีเพาะปลูกอ้อยดว้ยอัลกอริทึมป่าสุม่ (RF) 

1. การค านวณ ดัชนคีวามแตกตา่งของพชืพรรณ (NDVI) เพื่อใชก้ าหนดค่าขีดแบ่ง (Threshold) และดูชีพลักษณพ์ชื

พรรณ ตลอดระยะเวลาการศึกษา รวมถึงการเรียกค่าดัชนีรายจุด 

 2. ตัวอยา่งของขอ้มูลจุดส ารวจได้จากการลงส ารวจภาคสนามท้ังหมดจ านวน 1,006 จุด  

 3. แบ่งขอ้มูลจุดส ารวจออกเป็น 70% ส าหรับการฝึกโมเดลแบบจ าลอง (Train Data) จะได้จุด 717 จุด และ 30% 

ส าหรับทดสอบโมเดลแบบจ าลอง (Test Data) จะได้จุด 289 จุด 

 4. การฝึกโมเดลแบบจ าลองได้ก าหนดคา่ขีดแบ่งของแตล่ะจุดให้ ณ จุดใดท่ีมีคา่ NDVI ตัง้แต ่มากกว่าหรือเท่ากับ 

0.3 ถึง 1 หมายถึง มกีารเพาะปลูกอ้อยโรงงาน และ ณ จุดใดที่มคี่า NDVI ตัง้แต ่-1 ถึง 0.3 ไมม่กีารเพาะปลูกอ้อยโรงงาน 

 5. ฝึกโมเดลอัลกอริทึมป่าสุ่มโดยเลือกใช้ค่าขีดแบ่งท่ีก าหนดเพื่อให้โมเดลได้ค านวณข้อมูลภาพถ่ายดาวเทียม

ล่าสุดของแตล่ะเดอืนท้ังภาพในพื้นท่ีศกึษาเพื่อจ าแนกพื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงานจากจุดข้อมูลภาคสนาม 717 จุด ส าหรับ

การฝึกโมเดลแบบจ าลอง โดยก าหนดค่าพารามิเตอร์ดังน้ี 

 



วารสารวิชาการเพื่อการพัฒนานวัตกรรมเชิงพื้นท่ี (JSID) ปีท่ี 6 ฉบับท่ี 2 พฤษภาคม – สิงหาคม 2568     l   130 

 

  - NumberOfTrees จ านวนตน้ไม้ตัดสินใจ คือ 100 ตน้ 

  - variablesPerSplit จ าตัวแปรของคุณลักษณะ คือ ใชค้่าตัง้ตน้ null 

  - minLeafPopulation จ านวนข้อมูลขัน้ต่ าที่จ าเป็นต้องมใีบใน 1 ตน้ คือ ใชค้่าตัง้ตน้ 1 

  - bagFraction สัดสว่นของข้อมูลในการใช้สร้างตน้ไม้ตัดสินใจ คือ ใชค้่าตัง้ตน้ 0.5 

  - maxNodes จ านวนโหนดสูงสุดท่ีต้นไมต้ัดสนิใจแตล่ะต้นสามารถมไีด้ คือ ใชค้่าตัง้ตน้ null 

  - seed ค่าเร่ิมตน้ส าหรับการสร้างผลลัพธ์เพื่อก าหนดให้การสุม่เหมอืนเดิมทุกครัง้ คือ ค่า 42 

 6. ทดสอบโมเดลของจากจุดที่เหลอื 289 จุด เพื่อให้อัลกอริทึมป่าสุ่มได้จ าแนกพื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงานเพื่อใช้

ในการตรวจสอบความถูกต้อง 

 

ส่วนที่สาม  

การตรวจสอบความถูกต้องและผลลัพธ์ของพืน้ท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงาน 

 1. ตรวจสอบความถูกต้องของผลลัพธ์ท่ีได้รายเดอืน (Kappa Coefficient, producer’s accuracy, User’s accuracy, 

และ Overall Accuracy) 

 2. ผลลัพธ์ของพืน้ท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงาน หน่วยตารางกโิลเมตร และหน่วยไร่  
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รูปที่ 3 ขั้นตอนการด าเนนิงาน 
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ผลการศึกษา 
 จากวัตถุประสงค์ในการหาความถูกต้องของการจ าแนกพื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงาน ด้วยอัลกอริทึมป่าสุ่ม จาก

ข้อมูลจุดส ารวจภาคสนาม 1,006 จุด พบวา่ พื้นท่ีท่ียังไมม่กีารเพาะปลูกอ้อยโรงงาน มคี่า NDVI ไมเ่กิน 0.3 ดังนัน้จึงใชค้่า

ดังกล่าวเป็นตัวก าหนดระหว่างพื้นท่ีท่ีไม่มีการเพาะปลูกและพื้นท่ีท่ีมีการเพาะปลูก ส าหรับการเข้าโมเดลแบบจ าลอง

อัลกอริทึมป่าสุม่ ตลอดระยะเวลาการศึกษาทัง้ 16 เดอืน (มกราคม พ.ศ.2566 - เมษายน พ.ศ.2567)  

 

  
 

  
 

  
รูปที่ 4 ภาพตัวอยา่งจากจุดส ารวจภาคสนาม 

 

ผลลัพธ์ของโมเดลแบบจ าลองอัลกอริทึมป่าสุ่มท้ัง 16 เดือน พบว่า พื้นท่ีท่ีมีการเพาะปลูกอ้อยโรงงานน้อยท่ีสุด

ของปี พ.ศ.2566 อยู่ท่ีเดือน เมษายน พ.ศ.2566 คงเหลือพื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงานอยู่ท่ี 49 ,160.79 ไร่ และเพิ่มขึ้น

ต่อเนื่องจนถึงเดือน พฤศจิกายน พ.ศ.2566 ท่ีมีพื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงานมากท่ีสุด อยู่ท่ี 216,822.56 ไร่ เมื่อพิจารณา

รอบการเพาะปลูกฤดูกาลของปี พ.ศ.2567 พบว่า พื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงานท่ีน้อยสุด อยู่ท่ีเดือน มีนาคม พ.ศ.2567  

ท าให้ทราบว่า ฤดูกาลเพาะปลูกอ่อยโรงงานของจังหวัดพิษณุโลก ปี พ.ศ.2566 เร่ิมเดือนเมษายน พ.ศ.2566 ถึง มีนาคม 

พ.ศ. 2567 (ตารางที่ 2 และรูปท่ี 5) 
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ตารางที่ 2 ตารางแสดงปริมาณพื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงานท้ัง 16 เดอืน (มกราคม พ.ศ.2566 - เมษายน พ.ศ.2567) 

Date พื้นที่ (ตารางกโิลเมตร) พื้นที่ (ไร)่  ผลรวมสว่นตา่ง (ไร่) 

1/2566 209.47 130,924.27 - 

2/2566 137.95 86,219.47 44,704.80 

3/2566 105.92 66,204.64 20,014.83 

4/2566 78.65 49,160.79 17,043.85 

5/2566 172.10 107,562.55 58,401.76 

6/2566 222.48 139,056.02 31,493.47 

7/2566 234.84 146,775.00 7,718.98 

8/2566 - - - 

9/2566 319.50 199,689.82 52,914.82 

10/2566 305.15 190,720.80 8,969.02 

11/2566 346.91 216,822.56 26,101.76 

12/2566 282.38 176,492.60 40,329.96 

1/2567 192.93 120,586.11 55,906.49 

2/2567 154.20 96,380.10 24,206.01 

3/2567 140.44 87,779.43 8,600.67 

4/2567 183.15 114,470.47 25,838.30 

หมายเหต ุ: ↑ หมายถึง สัดส่วนที่เพิม่ขึน้ของเดือนนีเ้มื่อเปรยีบเทียบของเดือนที่ผ่านมา 
    ↓ หมายถึง สดัสว่นทีล่ดลงของเดือนนีเ้ม่ือเปรยีบเทียบของเดือนที่ผ่านมา 

 

 
 

รูปที่ 5 กราฟแสดงปริมาณพื้นท่ีเพาะปลูกอ้อย 
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รูปที่ 6 ภาพแสดงพื้นท่ีปลูกออ้ยรายเดอืน 



135       l           The Journal of Spatial Innovation Development (JSID) Vol. 6 No.2 May-August 2025 

 

 
 

 

รูปที่ 6 ภาพแสดงพื้นท่ีปลูกออ้ยรายเดอืน (ตอ่) 
 

เมื่อเปรียบเทียบพื้นเพาะปลูกอ้อยโรงงานรายเดือนกับค่าเฉลี่ยดัชนี NDVI รายเดือน ปรากกฎว่ามีความ

สอดคล้องไปในทิศทางเดียวกัน เนื่องจากฤดูการเพาะปลูกอ้อยโรงงานส าหรับจังหวัดพิษณุโลกจะอยู่ในช่วงเดือน มีนาคม 

- พฤษภาคม ของทุกปี และโรงงานอ้อยเปิดหีบรับอ้อยโรงงานช่วงเดือนธันวาคมของทุกปี  ดังนั้น การเพาะปลูกอ้อย

โรงงานจะเพิ่มระดับขึ้นในช่วงเดือน เมษายนเป็นต้นไป เนื่องจากการใช้ค่าดัชนี NDVI เป็นตัวก าหนดพื้นท่ีการเพาะปลูก

จ าเป็นต้องรอให้พืชอ้อยมีการเจริญเติบโตจนสามารถครอบคลุมพื้นท่ีท่ีดาวเทียมเซนทิเนล-2 สามารถตรวจจับบันทึกได้

ขนาด 10x10 พกิเซล จากกราฟแสดงคา่เฉลี่ย NDVI ท าให้ทราบถึงการเปลี่ยนแปลงการเจรญิเตบิโตของพชืออ้ยในรูปทรง

ระฆังคว่ า พชือ้อยในพื้นท่ีศึกษามีการเติบโตสูงสุดในชว่งเดอืนพฤศจิกายน พ.ศ.2566 หลังจากการประกาศการเปิดหีบรับ

ออ้ยโรงงาน พืชออ้ยโรงงานในพื้นท่ีศึกษามีการลดลงอยา่งเห็นได้ชัด และเร่ิมกระบวนการเพาะปลูกใหม่อีกคร้ัง 

 

 
รูปที่ 7 กราฟแสดงคา่เฉลี่ย NDVI รายเดอืน 
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การตรวจสอบความถูกต้อง 

ผลการตรวจสอบความถูกต้องข้อมูลของค่าสัมประสิทธ์ิแคปปา ค่าความถูกตอ้งของผู้ผลิต ค่าความถูกต้องของ

ผู้ใช ้และค่าความแม่นย าโดยรวม พบวา่ ค่าสัมประสิทธ์ิแคปปาอยูใ่นชว่งระหวา่ง 0.78 – 0.95 ค่าความถูกตอ้งของผู้ผลิต

อยู่ในช่วงระหว่าง 0.90 – 0.97 ค่าความถูกต้องของผู้ใช้งานอยู่ในช่วงระหว่าง 0.88 – 0.97 และค่าความแม่นย า 

โดยรวมอยูใ่นช่วงระหว่าง 0.91 – 0.98  (ตารางที่ 3) 

ตารางที่ 3 ตารางค่าความถูกตอ้งท้ัง 16 เดอืน (มกราคม พ.ศ.2566 - เมษายน พ.ศ.2567) 

Date Kappa Coefficient Producer’s Accuracy User’s Accuracy Overall Accuracy 

1/2566 0.94 0.97 0.96 0.97 

2/2566 0.90 0.95 0.95 0.96 

3/2566 0.88 0.94 0.94 0.96 

4/2566 0.78 0.90 0.88 0.93 

5/2566 0.86 0.93 0.93 0.93 

6/2566 0.82 0.91 0.91 0.91 

7/2566 0.84 0.91 0.92 0.93 

8/2566 - - - - 

9/2566 0.92 0.95 0.97 0.98 

10/2566 0.90 0.95 0.95 0.98 

11/2566 0.92 0.94 0.97 0.97 

12/2566 0.95 0.97 0.97 0.98 

1/2567 0.94 0.97 0.97 0.97 

2/2567 0.87 0.94 0.92 0.95 

3/2567 0.85 0.91 0.94 0.94 

4/2567 0.83 0.91 0.91 0.91 

 

วิจารณแืละสรุปผล 
 การศึกษาคร้ังนี้ได้เสนอวิธีการจ าแนกพื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงานโดยใช้ข้อมูลภาพถ่ายดาวเทียมเซนทิเนล-2 

ร่วมกับดัชนี NDVI ด้วยอัลกอริทึมป่าสุ่ม ในพื้นท่ีศึกษา 4 อ าเภอ ของจังหวัดพิษณุโลก ได้แก่ อ าเภอระก า อ าเภอบาง

กระทุ่ม อ าเภอพรหมพิราม และอ าเภอวัดโบสถ์ เพื่อแสดงถึงพื้นท่ีท่ีมีความแตกต่างกันของสภาพแวดล้อมท้ังพื้นท่ีราบลุม่ 

พื้นท่ีดอน และพื้นท่ีลาดชันสูง และสภาวะการเจริญเติบโตของพืชอ้อยในพื้นท่ีศึกษาท่ีเปลี่ยนไปตามกาลเวลาฤดูกาล

เพาะปลูกในพื้นท่ี ท้ัง 16 เดือน ตั้งแต่ มกราคม พ.ศ.2566 - เมษายน พ.ศ.2567 ได้ใช้ข้อมูลจากการส ารวจภาคสนาม

ท้ังหมด 1,006 จุด โดยแบ่งเป็น 70% ของจ านวนจุดท้ังในการฝึกโมเดลแบบจ าลอง และ 30% ของจ านวนจุดท้ังหมดใน

ทดสอบโมเดลแบบจ าลอง ท่ีใชใ้นการจ าแนกด้วยอัลกอริทึมท้ังหมด 100 ตน้ โดยใชค้่าพารามิเตอร์ต้ังต้นท่ีระบบก าหนดให้ 

และเมื่อพิจารณาจากการศึกษาบทความอื่น ๆ ท้ัง 8 บทความท่ีเกี่ยวข้องท าให้ทราบวา่ การใช้ดัชนีความแตกต่างของพืช
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พรรณเพยีงอยา่งเดียวมาใชใ้นการจ าแนกนัน้เพยีงพอส าหรับการจ าแนกพืชพรรณ โดยก าหนดค่าขีดแบ่งต้ังแต่ 0.3 – 1 คือ 

พื้นท่ีท่ีมีการเพาะปลูก และน้อยกวา่ 0.3 คือพื้นท่ีท่ีไม่มกีารเพาะปลูก ท่ีได้จากการส ารวจภาคสนาม 

 จากการตรวจสอบความถูกต้อง พบว่า ในช่วงเดือน มกราคม พ.ศ.2566 - เมษายน พ.ศ.2566 มีปริมาณพื้นท่ี

เพาะปลูกลดลงอย่างต่อเนื่อง ตั้งแต่ 130,924.27 ไร่ ลดลงเหลือ 49,160.79 ไร่ ในเวลาเพียง 4 เดือน จึงท าให้ทราบว่า

ฤดูกาลเพาะปลูกอ้อยโรงงานของปี พ.ศ.2566 เร่ิมมกีารเพาะปลูกพืชออ้ยโรงงานรอบใหม่ จากข้อมูลท่ีได้มกีารเพาะปลูก

พืชอ้อยโรงงานมากท่ีสุด คือ เดือนพฤศจิกายน พ.ศ.2566 ท่ีมีปริมาณพื้นเพาะปลูกสะสมสูงสุดถึง 216,822.56 ไร่ 

หลังจากโรงงานน้ าตาลจังหวัดพิษณุโลกได้ประกาศเปิดหีบรับอ้อยโรงงาน พื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงานมีการลดลงอย่าง

ต่อเนื่องเหลือเพียง 87,779.43 ไร่ ในเดือนมีนาคม พ.ศ.2567 และเร่ิมมีการเพาะปลูกใหม่ในฤดูกาลครั้งถัดไป เร่ิมตั้งแต่

เดือน มีนาคม พ.ศ.2567 รอบกาลเพาะปลูกฤดูกาล ปี พ.ศ.2567 จากการตรวจสอบความถูกต้องของผลลัพธ์ิแสดงให้

เห็นว่า อัลกอริทึมป่าสุ่มมศีักยภาพท่ีสามารถจ าแนกพื้นท่ีเพาะปลูกออ้ยโรงงานได้ โดยค่าสัมประสิทธิแคปปา อยู่ระหวา่ง 

0.78 – 0.95 ค่าความถูกตอ้งของผู้ผลิต อยู่ระหว่าง 0.90 – 0.97 ค่าความถูกตอ้งของผู้ใช้ อยู่ระหว่าง 0.88 – 0.97 และ

ค่าความแม่นย าโดยรวม อยู่ระหว่าง 0.91 – 0.98 ความแตกตา่งของปริมาณพื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงานของเดอืน เมษายน 

พ.ศ.2566 และ เมษายน พ.ศ.2567 ที่มีปริมาณพื้นท่ีเพาะปลูกท่ีแตกต่างกัน ขึ้นอยู่กับปัจจัยภายนอกท้ังทางด้านฤดูกาล

เพาะปลูกท่ีคลาดเคลื่อนไป 1-2 เดือน ปริมาณน้ าท่ีไม่เพียงพอ คววามล่าช้าของโรงงานน้ าตาลในการเปิดรับอ้อยโรงงาน 

ท าให้การเก็บเกี่ยวมกีารชะลอตัว และความพร้อมของภาคเกษตรกรต่อการเพาะปลูกอ้อยในฤดูกาลใหม่ 

 บทความนี้มีขอ้จ ากัดในฤดูฝนท่ีมีปริมาณเมฆปกคลุมหนาแนน่ท าให้ข้อมูลภาพถ่ายดาวเทียมมคีวามผิดปกติและ

ไม่สมบูรณ์ต่อการน ามาวิเคราะห์ข้อมูล ในการศึกษาคร้ังต่อไปสามารถใช้ข้อมูลภาพถ่ายดาวเทียมเซนติเนล -1  

ท่ีมีคุณสมบัติในการเก็บข้อมูลท่ีทะลุผ่านชั้นของก้อนเมฆได้น ามาพิจารณาในการวิเคราะห์ข้อมูลในช่วงท่ีดาวเทียม 

เซนทิเนล-2 ไม่สามารถเก็บข้อมูลได้ แต่ด้วยศักยภาพของโมเดลแบบจ าลองอัลกอริทึมป่าสุ่มมีความสามารถเพียงพอตอ่

การจ าแนกพื้นท่ีเพาะปลูกอ้อยโรงงานได้อย่างมีประสิทธิภาพจึงเหมาะแก่การน าไปวิเคราะห์ภาคการเกษตรในมิตอิื่น  ท้ัง

ทางด้านปริมาณฝุ่น PM 2.5 ท่ีสามารถติดตามพื้นท่ีเก็บเกี่ยวได้ทุก 5 วันของรอบการบินของดาวเทียม ณ ต าแหน่งเดิม 

เพื่อเฝ้าติดตามถึงการเปลี่ยนแปลงของพื้นท่ีอย่างมีนัยส าคัญ รวมถึงการใช้ข้อมูลจุดความร้อนเปรียบเทียบกับพื้นท่ี

เพาะปลูกอ้อยโรงงานได้อย่างแม่นย าถึงสามารถระบุปัญหาท่ีก่อให้เกิดมลพิษทางอากาศได้ หรือปริมาณการใช้น้ า  

เนื่องด้วยพืชออ้ยเป็นพืชท่ีต้องการน้ าอย่างเหมาะสมจึงต้องจัดหาแหล่งน้ าให้เพียงพ่อต่อการเจริญเตบิโตของพืชในทุกช่วง

ระยะการเจริญเติบโตท่ีแตกต่างกันรวมความต้องการน้ าท่ีแตกต่างกันด้วย หรือในการจ าแนกสิ่งอื่นท่ีผู้วิจัยสนใจให้

สอดคล้องกับวัตถุประสงค์ท่ีใชใ้นการจ าแนกเพื่อติดตามการเปลี่ยนอยา่งใกล้ชิด 
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