
วารสารวิชาการเพื่อการพัฒนานวัตกรรมเชิงพื้นท่ี (JSID) ปีท่ี 6 ฉบับท่ี 1 มกราคม – เมษายน 2568      l   83 
 

การพยากรณ์ข้อมูลจ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าด้วยตัวแบบผสม SARIMA-ANN  

กัลยา บุญหล้า1* และ สิรโิสภา พึ่งชัย1   
 

Prediction of Electric Vehicle Numbers using SARIMA-ANN Hybrid Model  

Kanlaya Boonlha1* and Sirisopa Puengchai1 
 

1 Department of Mathematics, Faculty of Science, Naresuan University, Phitsanulok, 65000 
* Corresponding author: kanlayab@nu.ac.th 

Received: April 18, 2024;  Revised: August 28, 2024;  Accepted: October 2, 2024 

 

บทคัดย่อ 
ปัจจุบันความสนใจในการใช้รถยนต์พลังงานไฟฟ้าในประเทศไทยมีแนวโน้มเพิ่มขึ้น  การศึกษาคร้ังนี้มี

วัตถุประสงค์เพื่อพยากรณ์จ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าในประเทศไทย โดยใช้วิธีการพยากรณ์แบบผสมระหว่างตัวแบบ

รวมการถดถอยในตัวกับการเฉลี่ยเคลื่อนท่ีแบบมีฤดูกาล (SARIMA) และโครงข่ายประสาทเทียม (ANN) หรือ SARIMA-

ANN โดยใช้ข้อมูลรายเดือนของจ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าท่ีจดทะเบียนในประเทศไทย ซึ่งเก็บรวบรวมโดย 

กรมการขนส่งทางบก ตั้งแต่เดือนมกราคม พ.ศ. 2560 ถึงเดือนกรกฎาคม พ.ศ. 2567 รวมระยะเวลา 91 เดือน การ

พยากรณ์ได้สร้างโครงข่ายประสาทเทียมแบบ Multi-layer Perceptron (MLP) จากค่าคลาดเคลื่อนท่ีได้จากตัวแบบ 

SARIMA โดยก าหนดจ านวนโหนดในช้ันซ่อนตั้งแต่ 1 ถึง 20 โหนด และเปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบพยากรณ์ 

โดยใช้ค่ารากของค่าคลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ย (RMSE) ผลการศึกษาแสดงให้เห็นว่าตัวแบบ SARIMA-ANN 

เมื่อ SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12  จ านวนโหนดในชั้นซ่อนเท่ากับ 18 มีค่า RMSE ต่ าท่ีสุด และเมื่อท าการพยากรณ์จ านวน

รถยนต์พลังงานไฟฟ้าในประเทศไทย เดือนสิงหาคม พ.ศ. 2566 ถึงเดือนกรกฎาคม พ.ศ. 2567 ตัวแบบดังกล่าวมีค่า 

RMSE ส าหรับการพยากรณ์เท่ากับ 3876.622  

 

ค าส าคัญ:   รถยนต์พลังงานไฟฟ้า, วธีิบ็อกซ์-เจนกินส,์ โครงขา่ยประสาทเทียม, วธีิตัวแบบผสม 

 

Abstract 

 Currently in Thailand is a growing interest among consumers in in electric vehicles. This study aims to 

forecast the number of electric vehicles in Thailand. A hybrid forecasting approach combining Seasonal 

Autoregressive Integrated Moving Average (SARIMA) and Artificial Neural Networks (ANN) models or SARIMA-

ANN model. Monthly data on electric vehicles registrations in Thailand, collected by the Department of Land 

Transport from January 2017 to July 2024, totaling 91 months, was used. A Multi-layer Perceptron (MLP) was 

built using the residuals from the SARIMA model, with the number of nodes in the hidden layer varying from 1 to 

20 nodes.  The model performance was evaluated based on the Root Mean Square Error (RMSE). The study found 

that the SARIMA-ANN model, with a SARIMA (0,1,2)(0,0,2)12  at hidden layer are 18 nodes achieved the lowest 
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RMS. For forecasting the number of electric vehicles in Thailand from August 2023 to July 2024, the model yielded 

an RMSE of 3879.622. 
 

Keywords:   Forecasting, In Electric Vehicles, Box-Jenkins, Artificial Neural Networks Hybrid Model 

 

บทน า  
ปัจจุบันมกีารพัฒนารถยนต์ท่ีใชพ้ลังงานไฟฟา้ทดแทนในรถยนต์เพื่อตอบสนองความต้องการของการใช้รถยนต์

พลังงานไฟฟ้าแทนการใช้รถยนต์ระบบน้ ามันเป็นเชื้อเพลิงเนื่องจากการเผาไหม้เชื้อเพลิงส่งผลกระทบต่อสิ่งแวดล้อม 

จากปล่อยก๊าซคาร์บอนไดออกไซต์ อีกท้ังสหภาพยุโรปมีการออกมาตรการปกป้องสิ่งแวดล้อม และลดการปล่อย 

ก๊าซคาร์บอนไดออกไซต์ โดยมีข้อเสนอการส่งเสริมการใช้พลังงานไฟฟ้าทดแทนในรถยนต์หรือเรียกว่ารถยนต์พลังงาน

ไฟฟา้ รัฐบาลในหลายประเทศจึงได้ให้การสนับสนุนรถยนตพ์ลังงานไฟฟา้ เชน่ ประเทศสหรัฐอเมริกา ประเทศจีน ประเทศ

เยอรมนี ประเทศอังกฤษ และประเทศญี่ปุ่น ส าหรับประเทศไทย ตั้งแต่ พ.ศ. 2563-2567 อุตสาหกรรมรถยนต์ของ

ประเทศไทยเปลี่ยนไปสู่ยุครถยนต์พลังงานไฟฟ้าซึ่งจะสอดรับกับแผนพัฒนาก าลังการผลิตไฟฟ้าของประเทศไทย  

ในปี พ.ศ. 2561 ถึงปี พ.ศ. 2580 (ณิชชา บูรณสิงห,์ 2564) บริษัทผลิตรถยนตจ์ึงมกีารลงทุนเพื่อผลิตและจ าหนา่ยรถยนต์

พลังงานไฟฟา้ในแต่ละประเภทเพิ่มมากขึน้ ท าให้ในปี พ.ศ. 2563 มยีอดจดทะเบียนรถยนต์ไฟฟา้รวมท้ังหมด 30,705 คัน 

อัตราเติบโตเพิ่มขึ้นร้อยละ 12.8 จากกระแสการรณรงค์ใช้พลังงานสะอาดและการสนับสนุนจากทางภาครัฐ ท าให้ใน 

ชว่งตน้ปี พ.ศ. 2564 ท าให้ยอดขายของรถยนตไ์ฟฟา้มกีารขยายตัว และมแีนวโนม้วา่จะเพิ่มขึน้ (บริษัท กิเดียน วัน จ ากัด, 

2564) 

การทราบจ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าในอนาคตย่อมท าให้บริษัทผลิตรถยนต์พลังงานไฟฟ้าสามารถวาง

แผนการผลิตและวางแผนการจ าหนา่ยรถยนตพ์ลังงานไฟฟา้ได้อย่างแมน่ย า จากการศกึษาพบวา่   การพยากรณ์ยอดขาย

รถยนต์ไฟฟ้านิยมใช้เทคนิคการพยากรณ์ทางสถิติ เช่น การศึกษาการพยากรณ์ยอดขายรถยนต์พลังงานไฟฟ้าใน 

ประเทศไทย (กุลวดี  จันทร์วิเชียร  และคณะ, 2566) ด้วยวิธีการแยกองค์ประกอบ วิธีค่าเฉลี่ยเคลื่อนท่ี  วิธีปรับให้เรียบ

แบบเอกซ์โพแนนเชียล พบว่า วิธีการพยากรณ์ด้วยค่าเฉลี่ยเคลื่อนท่ีเป็นวิธีเหมาะส าหรับการพยากรณ์ภายใต้  

การพิจารณาค่าเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนต่ าที่สุด กมล จึงมานนท์ (2562) ท าการศึกษาการพยากรณ์ยอดขายรถยนต์

ไฟฟ้าในประเทศสหรัฐอเมริกาและประเทศจีน ด้วยวิธีแยกองค์ประกอบวิธีเอกซ์โพแนนเชียล การวิเคราะห์การถดถอย

พหุคูณ วิธีการรวมผลพยากรณ์ ผลการวิจัยพบว่าวิธีการพยากรณ์รวมเหมาะส าหรับการพยากรณ์ข้อมูลชุดดังกล่าว 

วิธีการพยากรณ์ท่ีมักจะถูกน ามาใช้กันอย่างแพร่หลายวิธีหนึ่งคือวิธีการพยากรณ์ด้วยตัวแบบรวมการถดถอยในตัวกับ

การเฉลี่ยเคลื่อนท่ีแบบมีฤดูกาล (SARIMA) ซึ่งเป็นตัวแบบส าหรับการวิเคราะห์ผลต่างของอนุกรมเวลาท่ีไม่คงท่ีซึ่งมี 

ท้ังพจนข์องการถดถอยในตัวและการเฉลี่ยเคลื่อนท่ี ตัวแบบ SARIMA เป็นตัวแบบท่ีเพิ่มผลกระทบจากฤดูกาล เป็นตัวแบบ

รวมการถดถอยในตัวกับการเฉลี่ยเคลื่อนท่ีของบ็อกซ์และเจนกินส์ มีการน าไปใช้ในการพยากรณ์อย่างแพร่หลาย 

เนื่องจากเป็นตัวแบบท่ีมีความแม่นย าในการพยากรณ์ เช่น ข้อมูลรายเดือนของดัชนีพลังงานโลก (วิิษณุิเดช นัินไชยแก้ิว, 

2566)  ตั้งแต่ ปี 2548  ถึงปี 2562 ตัวแบบท่ีดีท่ีสุดในการพยากรณ์ คือ SARIMA (2,1,1)(2,1,3)12 และเมื่อน าไปผลท่ีได้ไป

พยากรณ์จะได้คา่ท่ีใกล้เคียงกับค่าจริง ซึ่งมีค่ารากของค่าคลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ย เท่ากับ 16.68  การพยากรณ์ราคา

พืชไร่ในประเทศไทย (ศิรประภา ดีประดิษฐ์ และ พงศ์ธร รักซ้อน, 2564) พบว่าเทคนิคการพยากรณ์ด้วยตัวแบบ ARIMA 

เหมาะส าหรับการพยากรณ์ราคาข้าวเปลือกเจ้าความชื้น 15% ข้าวเปลอืกเจ้าหอมมะลิ 105 อ้อยโรงงาน มันส าปะหลังสด 

และข้าวโพด  การพยากรณ์ปริมาณการปล่อยก๊าซคาร์บอนไดออกไซด์จากภาคการผลิตไฟฟ้า (ยุทธชัย มิ่งขวัญ, 2566) 

โดยใช้ข้อมูลจากส านักงานนโยบายและแผนพลังงาน กระทรวงพลังงาน ช่วงเดือนมกราคม พ.ศ. 2544 ถึงเดือนธันวาคม 
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พ.ศ. 2565 จ านวน 264 เดือน โดยพิจารณาจากค่ารากท่ีสองของความคลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ยและร้อยละ  

ความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี่ยท่ีต่ าสุด ผลการศึกษาพบว่า ตัวแบบ ARIMA เป็นตัวแบบท่ีมีความเหมาะสมท่ีสุดส าหรับ

การพยากรณ์   

การวิเคราะห์อนุกรมเวลาด้วยตัวแบบ ARIMA เพียงตัวแบบเดียวอาจมีข้อจ ากัด เนื่องจากไม่สามารถอธิบาย

ลักษณะการเคลื่อนไหวและลักษณะการผันแปรของข้อมูลอนุกรมเวลาได ้Zhang (2007) จึงได้ประยุกตใ์ชก้ารพยากรณ์ตัว

แบบ ARIMA ร่วมกับตัวแบบการพยากรณ์ข้อมูลส่วนท่ีไม่เป็นฟังก์ชันเชิงเส้นตรงพิจารณาในเทอมของค่าพารามเิตอร์ คือ 

ตัวแบบโครงข่ายประสาทเทียม (ANN) ซึ่งเป็นตัวแบบท่ีมีความแม่นย าสูงในการพยากรณ์ข้อมูลอนุกรมเวลาในส่วนท่ี 

ไมเ่ป็นฟังก์ชันเชงิเส้นตรงและมีความยดืหยุ่นในการใช้งาน เนื่องจากไมจ่ าเป็นต้องมีข้อสมมติเบื้องต้น (ชญานนิ บุญมานะ 

และ นัท กุลวานิช, 2560)  ซึ่งเรียกว่า ตัวแบบผสม ARIMA-ANN เพื่อใช้พยากรณ์ข้อมูลท่ีให้มีความแม่นย ามากขึ้น   

นัท กุลวานิช (2563) ได้เก็บรวบรวมชุดข้อมูลอนุกรมเวลาจ านวน 6 ชุดข้อมูล จาก ตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย 

กรมการค้าภายใน และส านักงานเศรษฐกิจอุตสาหกรรม เพื่อท าการพยากรณ์ข้อมูลผลการศึกษาพบว่าตัวแบบผสม 

ARIMA-ANN มีความแม่นย ามากกว่าตัวแบบ ARIMA เช่นเดียวกับ การพยากรณ์ปริมาณหน่วยจ าหน่ายไฟฟ้าบ้านอยู่

อาศัยรายเดือนของประเทศไทย (ธนกร สุทธิสนธ์, และ ภาณุเดช เพียรความสุข, 2567) โดยรวมข้อมูลจากการไฟฟ้า 

ส่วนภูมิภาค ตั้งแต่เดือนมกราคม 2553 ถึงเดือนกุมภาพันธ์ 2565 ภาคเหนือ ภาคตะวันออกเฉียงเหนือ ภาคกลาง และ

ภาคใต้ โดยสร้างตัวแบบ SARIMA – ANN ส าหรับการพยากรณ์ซึ่งมีประสิทธิภาพและมีความแม่นย าดีกว่าตัวแบบ 

SARIMA เพยีงอยา่งเดียว และ Alsuwaylimi (2023) ท าการพยากรณ์ราคาทองค าในปี ค.ศ. 1989- ค.ศ. 2019 ด้วยตัวแบบ 

ARIMA-ANN พบวา่ มปีระสิทธิภาพมากกวา่การพยากรณ์ตัวแบบ ARIMA และ ANN เพยีงอยา่งเดียว  

ด้วยเหตุนี้ผู้วิจัยจึงมีความสนใจศึกษาการพยากรณ์จ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าในประเทศไทย โดยใช้วิธีการ

พยากรณ์แบบผสมระหว่างตัวแบบรวมการถดถอยในตัวกับการเฉลี่ยเคลื่อนท่ีแบบมีฤดูกาล (SARIMA) ซึ่งเป็นวิธีท่ี 

มักได้รับความนิยมต้องการพยากรณ์ข้อมูลท่ีมีฤดูกาล ร่วมกับตัวแบบโครงข่ายประสาทเทียมซึ่งเป็นตัวแบบท่ีได้รับ 

ความนิยมส าหรับการวิเคราะห์เหมืองข้อมูล เป็นตัวแบบผสมเรียกว่า  SARIMA-ANN โดยเปรียบเทียบประสิทธิภาพของ

ตัวแบบพยากรณ์ท่ีเหมาะสมไปใชใ้นการพยากรณ์จ านวนรถยนตพ์ลังงานไฟฟา้ในประเทศไทยต่อไป 

 

วัตถุประสงค์ 
1. เพื่อศึกษาตัวแบบผสม SARIMA-ANN ส าหรับการพยากรณจ์ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าในประเทศไทย  

2. เพื่อพยากรณ์จ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าในประเทศไทยด้วยตัวแบบตัวแบบผสม SARIMA-ANN 

 

วิธีการศึกษา  
การวจิัยคร้ังนี้มีมุ่งศกึษาตัวแบบส าหรับการพยากรณ์ โดยใชโ้ปรแกรม R version 4.2.1 ส าหรับสร้างตัวแบบผสม 

ARIMA-ANN โดยน าข้อมูลรายเดือนจ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าในประเทศไทย ท่ีจดทะเบียนใหม่ จ าแนกตาม 

ชนิดเชื้อเพลิง ซึ่งเป็นจ านวนรถจดทะเบียนใหม่ จ าแนกตามชนิดเชื้อเพลิง (รายเดือน)  ประเภท ไฟฟ้า เบนซิน-ไฟฟ้า 

ดีเซล-ไฟฟ้า LPG-เบนซิน-ไฟฟ้า LPG-ดีเซล-ไฟฟ้า เบนซิน-ไฟฟ้าแบบเสียบปลั๊ก ดีเซล-ไฟฟ้าแบบเสียบปลั๊ก และ  

LPG-ดีเซล-ไฟฟา้แบบเสียบปลั๊ก  เก็บรวบรวมโดยกรมการขนส่งทางบก (กลุ่มสถิตกิารขนส่ง กองแผนงาน กรมการขนส่ง

, 2566) ในช่วงเดือนมกราคม พ.ศ. 2560 - กรกฎาคม พ.ศ. 2567 รวม 91 เดือน โดยผู้วิจัยแบ่งข้อมูลในการศึกษาเป็น  

2 ชุด ได้แก้ ข้อมูลชุดท่ี 1  เป็นข้อมูลส าหรับการสร้างตัวแบบประกอบด้วย จ านวนรถยนต์ไฟฟ้า ในช่วงเดือนมกราคม 

พ.ศ. 2560 - กรกฎาคม พ.ศ. 2566 รวม 79 เดือน และข้อมูลชุดท่ี 2  เป็นข้อมูลส าหรับการเปรียบเทียบการพยากรณ์ 
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ประกอบด้วย จ านวนรถยนต์ไฟฟ้า ในช่วงเดือนสิงหาคม พ.ศ. 2566 - กรกฎาคม พ.ศ. 2567 รวม 12 เดือน โดยข้อมูล 

ชุดท่ี 1  ท่ีท าการศึกษาสามารถสรุปเป็นตารางแสดง ต่ าสุด ค่าสูงสุด ค่าเฉลี่ย และส่วนเบ่ียงเบนมาตรฐาน ของจ านวน

รถยนต์พลังงานไฟฟ้าดังตารางท่ี 1 ซึ่งพบว่าในช่วงเดือนมกราคม พ.ศ. 2560 - กรกฎาคม พ.ศ. 2566 จ านวน 79 เดือน 

มีจ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าโดยเฉลี่ยเท่ากับ 3,960 คันต่อเดือน ส่วนเบ่ียงเบนมาตรฐานเท่ากับ 3,682.924 คันต่อ

เดอืน เมื่อจ าแนกตามรายปีพบวา่ในแตปี่มจี านวนรถยนต์พลังงานไฟฟา้โดยเฉลี่ยเพิ่มขึ้น 

 

ตารางที่ 1 ค่าต่ าสุด คา่สูงสุด ค่าเฉลี่ย และส่วนเบ่ียงเบนมาตรฐาน ของจ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้า ในช่วงเดอืน

มกราคม พ.ศ. 2560 - กรกฎาคม พ.ศ. 2566 รวม 79 เดอืน   

ป ีพ.ศ. จ านวน 

(เดือน) 

ค่าต่ าสุด 

(คัน) 

ค่าสูงสุด 

(คัน) 

ค่าเฉลี่ย 

(คันต่อเดือน) 

ส่วนเบี่ยงเบน

มาตรฐาน  

(คันต่อเดือน) 

2560 12 630 1,462 993 291.449 

2561 12 1,045 2,220 1,669 371.222 

2562 12 1,499 2,601 2,256 291.004 

2563 12 1,478 3,361 2,554 679.503 

2564 12 2,236 4,775 3,611 766.494 

2565 12 5,318 9,180 7,032 1,197.550 

2566 7 10,762 16,141 13,640 2,214.373 

ภาพรวม 79 630 16,141 3,960 3,682.924 

   

 การศึกษาตัวแบบและเปรียบเทียบตัวแบบท่ีเหมาะสมส าหรับการพยากรณ์ มขีั้นตอนในการศึกษาดังนี้  

การพยากรณ์ด้วยตัวแบบ SARIMA 

วิธีการพยากรณ์แบบผสมระหว่างตัวแบบรวมการถดถอยในตัวกับการเฉลี่ยเคลื่อนท่ีแบบมีฤดูกาล (SARIMA) 

เป็นการสร้างตัวแบบพยากรณ์ท่ีพิจารณาข้อมูลท่ีมีลักษณะนิ่ง (Stationary) พิจารณาจากกราฟฟังก์ชันสหสัมพันธ์ในตัว 

(ACF) และกราฟฟังก์ชันสหสัมพันธ์ในตัวบางส่วน (PACF) และก าหนดเป็นตัวแบบพยากรณ์ ซึ่งพจิารณาความผันแปรตาม

ฤดูกาลร่วม โดยมีตัวแบบท่ีมีฤดูกาล คือ SARIMA(p,d,q,)(P,D,Q)s ส่วนประกอบท่ีส าคัญคือสหสัมพันธ์ในตัวเอง 

(Autoregressive) หรือ AR(p) เป็นค่าสังเกตท่ีเกิดขึน้ก่อนหนา้ p ค่า หรือจ านวนเทอมท่ีถอยในตัวเอง Integrated เป็นอันดับ

ผลต่าง (Difference) ของอนุกรมเวลาท่ีท าให้ข้อมูลนิ่ง ค่าเฉลี่ยเคลื่อนท่ี (Moving Average) หรือ MA(q) เป็นค่า

คลาดเคลื่อนท่ีอยูก่่อนหนา้ q ค่า หรือจ านวนเทอมของค่าเฉลี่ยเคลื่อนท่ี ขั้นตอนในการวเิคราะห์ขอ้มูลมดีังนี้ 

 ขั้นตอนท่ี 1 ตรวจสอบกระบวนการคงท่ี (Stationary process) เพื่อตรวจสอบข้อมูลท่ีใช้ในศึกษาว่ามีความคงท่ี

หรือไม ่โดยพจิารณาลักษณะของกราฟ ACF และ PACF ถ้าลักษณะของกราฟ ACF และ PACF ลดลงอยา่งช้า ๆ ในขณะท่ี

จ านวน Lag (k) เพิ่มขึน้แสดงวา่ข้อมูลอนุกรมเวลานั้นมลีักษณะเป็นกระบวนการไม่คงท่ี  ถ้ากราฟ ACF ลดลงอยา่งเห็นได้

ชัดใขณะท่ีจ านวน Lag (k) เพิ่มขึน้ หรือกราฟ PACF ในตัวมคี่าเข้าใกล้ศูนยเ์มื่อจ านวน Lag มคี่าเพิ่มขึน้นั่นเอง แสดงให้เห็น

วา่ข้อมูลอนุกรมเวลาจะมลีักษณะเป็นกระบวนการคงท่ี  

   ขั้นตอนท่ี 2 ก าหนดตัวแบบพยากรณ์จากกราฟ ACF และ PACF โดยพิจารณาข้อมูลอนุกรมเวลาในหน่วยเวลา

เร่ิมแรกของคาบฤดูกาลท่ีแตกต่างไปจากศูนย์อย่างมีนัยส าคัญทางสถิติท่ีระดับ 0.05  กรณีอนุกรมเวลาที่มีค่าเฉลี่ย 

ไม่คงท่ี ข้อมูลอนุกรมเวลาท่ีมีค่าเฉลี่ยเปลี่ยนแปลงไปตามเวลา จะท าการแปลงข้อมูลโดยการใช้วิธีการหาผลต่าง 

(Difference) 



วารสารวิชาการเพื่อการพัฒนานวัตกรรมเชิงพื้นท่ี (JSID) ปีท่ี 6 ฉบับท่ี 1 มกราคม – เมษายน 2568      l   87 
 

  ขั้นตอนท่ี 3 ตรวจสอบความเหมาะสมของค่าพารามิเตอร์ตัวแบบ โดยพจิารณาจากการประมาณค่าพารามิเตอร์

ของตัวแบบ SARIMA โดยค่าพารามเิตอร์ทุกตัวจะตอ้งมคี่าแตกตา่งจากศูนย ์ท่ีระดับนัยส าคัญ 0.05 โดยใช ้library(lmtest) 

ใช้ค าสั่ง coeftest() ในโปรแกรม R ตรวจสอบการแจกแจงปกติของความคลาดเคลื่อน โดยค่าสถิติทดสอบของโคลโมโก

รอฟ-สไมร์นอฟ และตรวจสอบความแปรปรวนของความคลาดเคลื่อน และทดสอบภาพรวมของความคลาดเคลื่อนด้วย

สถิต ิQ ของ Ljung-Box โดยใชค้ าสั่ง Box.test() ในโปรแกรม R กรณีท่ีมีตัวแบบหลายตัวแบบ การเลอืกตัวแบบพยากรณ์ท่ี

เหมาะสมท่ีสุดพิจารณาจากเกณฑ์ข้อสนเทศเป็นเกณฑ์ (AIC) ท่ีพิจารณาทั้งค่าประมาณของค่าความคลาดเคลื่อนและ

ข้อสนเทศของค่าสังเกต ซึ่งเกณฑ์ในการคัดเลอืก คือ เลอืกตัวแบบพยากรณ์ท่ีให้คา่ AIC นอ้ยท่ีสุด 

  ขั้นตอนท่ี 4 ท าการพยากรณ์คา่จากตัวแบบและค านวณค่ารากของค่าคลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ย (RMSE) 

  การพยากรณ์ด้วยวิธีตัวแบบผสม SARIMA-ANN (Hybrid SARIMA and ANN model) 

  ตัวแบบโครงข่ายประสาทเทียม (ANN) เป็นตัวแบบท่ีจ าลองขึ้นโดยอาศัยหลักการประมวลผลของประสาทมนุษย์ 

ซึ่งประกอบด้วยข้อมูลป้อนเข้า (Input) ได้หลายค่า แต่ข้อมูลส่งออก (Output) เพียงค่าเดียว และมีชั้นท่ีซ่อนส าหรับเพิ่ม

ประสิทธิภาพในการจัดกลุ่มข้อมูล (Hidden Layer) และทุก ๆ ข้อมูลส่งออกจะเชื่อมโยงไปยังข้อมูลป้อนเข้าอื่น ภายใน

โครงข่ายส าหรับการเชื่อมโยงกันภายในระหว่างข้อมูลป้อนเข้าจะมคี่าน้ าหนัก เรียกวา่ ฟังก์ชันกระตุน้ (activation function)  
 

 
รูปที่ 1 แสดงโครงสร้างของโครงข่ายประสาทเทียมเมื่อมี Hidden Layer 

 

  ตัวแบบผสม SARIMA และ ANN (hybrid model, SARIMA-ANN) ซึ่งมีข้อสมมติว่าข้อมูลอนุกรมเวลาท่ีน ามา

วิเคราะห์นั้นมี 2 องค์ประกอบ คือ ส่วนท่ีเป็นเส้นตรง ซึ่งได้จากตัวแบบ SARIMA และส่วนท่ีไม่เป็นเส้นตรง ซึ่งได้จาก

ตัวแบบ ANN มารวมกับเรียกว่า SARIMA-ANN ผู้วิจัยท าการพยากรณ์ด้วยวิธีตัวแบบผสม SARIMA-ANN โดยอาศัย

หลักการของ ของนัท กุลวานชิ (2563)  ดังนี้ 

  ขั้นตอนท่ี 1 วเิคราะห์ขอ้มูลอนุกรมเวลาด้วยตัวแบบ SARIMA เพื่อพยากรณ์ขอ้มูลแทนดว้ย SARIMA

tŶ  

  ขั้นตอนท่ี 2 ค านวณค่าส่วนเหลอื (Residual) ท่ีได้จากการพยากรณ์ดว้ยตัวแบบ SARIMA มาสร้างตัวแบบ ANN  

โดยใช้เทคนิคการเรียนรู้แบบ Multi-layer perceptron (MLP) โดยใช้ library(nnfor) และใช้ค าสั่ง mlp() โดยใช้โปรแกรม 

R version 4.2.1 ก าหนดโหนดในชั้นน าเข้าเป็น ค่าส่วนเหลือจากการพยากรณ์ด้วยตัวแบบ SARIMA ฟังก์ชันกระตุ้น

ภายใต้ตัวแบบโครงข่ายประสาทเทียมปรากฏอยู่ 2 ท่ี คือ โหนดขั้นซ่อน ถูกก าหนดเป็นฟังก์ชันซิกมอยด์ โหนดในขั้น

ผลลัพธ์ ถูกก าหนดเป็นฟังก์ชันเชิงเส้น  ส าหรับค่าน้ าหนักโปรแกรมท าการสุ่มค่าน้ าหนักเร่ิมต้นให้กับโครงข่าย  

ก าหนดจ านวนรอบการท าซ้ า เท่ากับ 20 รอบ ก าหนดจ านวนโหนดในชั้นซ่อน ตั้งแต่ 1-20 อัตราการเรียนรู้ เท่ากับ 
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0.01 และท าการพยากรณ์ขอ้มูลในเทอมของค่าพารามเิตอร์ดว้ยตัวแบบ ANN คือ  ANN

tŶ โดยพจิารณาจ านวนโหนดท่ี

มคี่า RMSE ต่ าท่ีสุด 

  ขั้นตอนท่ี 3 ค านวณหาค่าพยากรณ์รวม (Total forecasting) ซึ่งเป็นการรวมตัวแบบ SARIMA และตัวแบบ 

ANN เรียกว่า SARIMA-ANN เข้าดว้ยกัน จากสมการ  

 

                              SARIMA ANN

t t t
ˆ ˆ ˆY =Y Y+                                                              (1) 

 

  ขั้นตอนท่ี 4 น าสมการไปสร้างค่าพยากรณ์ ค านวณค่ารากของค่าคลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ย  

 

เกณฑใ์นการเปรียบเทียบประสทิธิภาพของตวัแบบการพยากรณ์ 

  ผู้วิจัยสนใจการเปรียบเทียบตัวแบบส าหรับการพยากรณ์จ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้า ด้วยเกณฑ์ค่ารากของ

ค่าคลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ย (RMSE) โดยพิจารณาตัวแบบท่ีเหมาะสมท่ีสุดจากค่า RMSE ต่ าท่ีสุด 

 
n

2

t t
t=1

ˆ(Y -Y )

RMSE=
n

å

                                                               (2) 

 

 เมื่อ  tY   แทน ค่าข้อมูลจริง ณ เวลา t=1,2,…,n 

             tŶ   แทน ค่าพยากรณ์ของข้อมูล ณ เวลา t=1,2,…,n 

             n   แทน จ านวนข้อมูลท้ังหมด 

 

ผลการศึกษา 
การพยากรณ์จ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าในประเทศไทย ระหว่างดือนมกราคม พ.ศ. 2560 จนถึงเดือน

กรกฎาคม พ.ศ. 2566 รวม 79 เดอืน ด้วยตัวแบบ SARIMA  

 
รูปที่ 1 กราฟแสดงการจ าแนกอนุกรมเวลาของจ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้า 

     



วารสารวิชาการเพื่อการพัฒนานวัตกรรมเชิงพื้นท่ี (JSID) ปีท่ี 6 ฉบับท่ี 1 มกราคม – เมษายน 2568      l   89 
 

 จากรูปท่ี 1  พบว่าจ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าในประเทศไทย มีจ านวนเพิ่มขึ้นเล็กน้อยในปี พ.ศ. 2560 – พ.ศ. 

2564 และมจี านวนเพิ่มขึ้นอย่างรวดเร็วในปี พ.ศ. 2565 เมื่อพจิารณาส่วนประกอบแนวโน้มของข้อมูลมีการเปลี่ยนแปลง

เพิ่มขึน้ ตามระยะเวลา และข้อมูลมกีารเปลี่ยนแปลงตามฤดูกาลซึ่งมรูีปแบบการเคลื่อนไหวขึน้ลง 

 จากรูปท่ี 2 พบว่ากราฟ ACF มีลักษณะลดลงอย่างช้า ๆ แสดงว่าข้อมูลอนุกรมเวลาของจ านวนรถยนต์พลังงาน

ไฟฟ้าในประเทศไทยไม่คงท่ี ดังรูปท่ี 2-(3) และกราฟ PACF พบว่ามีบางค่าท่ีต่างจากศูนย์ แสดงว่าข้อมูลอนุกรมเวลามี

ความแปรปรวน ท่ีระดับนัยส าคัญ 0.05 ดังรูปท่ี 2-(5) จึงท าการแปลงข้อมูลให้อนุกรมเวลามีความแปรปรวนคงท่ีโดยใช้

การแปลงข้อมูลด้วยวิธีการหาผลต่างครั้งท่ี 1  ข้อมูลเป็นดังรูปท่ี 2-(2) เมื่อพิจารณากราฟ ACF พบว่ากราฟมีลักษณะ

ลดลงอย่างรวดเร็ว แสดงว่าข้อมูลอนุกรมเวลาคงท่ี ดังรูปท่ี 2-(4) และกราฟ PACF พบว่ามีบางค่าท่ีต่างจากศูนย์  

แสดงวา่ข้อมูลอนุกรมเวลามคีวามแปรปรวนคงท่ี ท่ีระดับนัยส าคัญ 0.05 ดังรูปท่ี 2-(6) 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

รูปที ่ 2 กราฟแสดงคา่ของข้อมลู ACF และ PACF ก่อนและหลังการปรับข้อมูล 

 

ตารางที่ 2 แสดงคา่ Augmented Dickey-Fuller Test (ADF) 

ข้อมูลอนุกรมเวลา ค่าสถิตทิดสอบ ค่า p-value 

ก่อนปรับข้อมูล -0.739 0.963 

หลังปรับข้อมูล -4.622 0.010 

  

  จากตารางท่ี 2 พบว่าก่อนปรับข้อมูลค่าสถิติทดสอบ ADF เท่ากับ -0.739 ค่า p-value เท่ากับ 0.963  

ซึ่งมากกว่าระดับนัยส าคัญ 0.05 แสดงว่าข้อมูลอนุกรมเวลาก่อนปรับข้อมูลมีลักษณะเป็นกระบวนการไม่คงท่ี ท่ีระดับ

นัยส าคัญ 0.05  หลังการแปลงข้อมูลด้วยวิ ธีการหาผลต่างคร้ังท่ี  1 พบว่าค่าสถิติทดสอบ ADF เท่ากับ  

-4.622 ค่า p-value เท่ากับ 0.010 น้อยกว่าค่าระดับนัยส าคัญ 0.05 แสดงว่าข้อมูลอนุกรมเวลาหลังการแปลงข้อมูล 

ด้วยวิธีการหาผลต่างคร้ังท่ี 1 มีลักษณะเป็นกระบวนการคงท่ี ท่ีระดับนัยส าคัญ 0.05  จากการพิจารณากราฟ ACF และ 

PACF หลังการแปลงข้อมูลด้วยวิธีการหาผลต่างครั้งท่ี 1  ดังรูปท่ี 2(5) และ รูปท่ี 2(6) ผู้วิจัยสามารถก าหนดตัวแบบท่ี

เป็นไปได้จ านวน 3 ตัวแบบ ดังนี้ SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12  SARIMA(1,1,3)(0,0,2)12 และ SARIMA(0,1,3)(0,0,2)12   
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ตารางที่ 3 แสดงคา่ประมาณของพารามเิตอร์และสถิตทิดสอบความเหมาะสมดว้ยตัวแบบ SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12 

พารามเิตอร ์ ค่าประมาณ S.E. สถิตทิดสอบ p-value 

MA(1) -0.205 0.103 -1.990 0.047 

MA(2) -0.337 0.096 -3.526 0.000 

SMA(1) 1.125 0.218 5.169 0.000 

SMA(2) 0.712 0.261 2.731 0.006 

ค่าคงที ่ 217.907 115.365 1.889 0.059 

ค่าสถิตทิดสอบ Q = 4.997, d.f.=4, p-value = 0.288, RMSE = 860.037 

  

จากตารางที่ 3 พบว่าตัวแบบ  SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12 ค่า  p-value ของพารามิเตอร์ MA(1)  MA(2) 

SMA(1) และ SMA(2) มีค่าน้อยกว่าระดับนัยส าคัญ 0.05 แสดงว่าค่าพารามิเตอร์ท่ีได้มีอิทธิพลต่อตัวแบบ ดังนั้น 

พารามิเตอร์นี้ควรอยู่ในตัวแบบ และ การทดสอบ Box-Ljung test พบว่า ค่าสถิติทดสอบ Q เท่ากับ 4.997 ค่า p-value 

เท่ากับ 0.288 ซึ่งมากกวา่ระดับนัยส าคัญ 0.05 แสดงว่าตัวแบบมีความเหมาะสมกับการพยากรณ์ ท่ีระดับนัยส าคัญ 

0.05 และค่า RMSE ของตัวแบบเท่ากับ 860.037  

 

ตารางที่ 4 แสดงคา่ประมาณของพารามิเตอร์และสถิตทิดสอบความเหมาะสมดว้ยตัวแบบ SARIMA(1,1,3)(0,0,2)12 

พารามเิตอร ์ ค่าประมาณ S.E. สถิตทิดสอบ p-value 

AR(1) -0.981 0.041 -24.178 <0.001 

MA(1) 0.938 0.179 5.258 <0.001 

MA(2) -0.516 0.114 -4.543 <0.001 

MA(3) -0.517 0.209 -2.471 0.013 

SMA(1) 1.179 0.266 4.435 <0.001 

SMA(2) 0.763 0.333 2.291 0.022 

ค่าคงที ่ 215.221 113.008 1.905 0.057 

ค่าสถิตทิดสอบ Q = 4.270, d.f.=4, p-value = 0.371, RMSE = 812.94 

   

 จากตารางท่ี 4 พบว่าตัวแบบ SARIMA(1,1,3)(0,0,2)12 ค่า p-value ของพารามิเตอร์ท้ังหมด มีค่าน้อยกว่าระดับ

นัยส าคัญ 0.05 แสดงวา่ค่าพารามเิตอร์ท่ีได้มอีิทธิพลต่อตัวแบบ ดังนัน้ พารามเิตอร์น้ีควรอยูใ่นตัวแบบ และ การทดสอบ 

Box-Ljung test พบวา่ ค่าสถิตทิดสอบ Q เท่ากับ 4.270 ค่า p-value เท่ากับ 0.371 ซึ่งมากกวา่ระดับนัยส าคัญ 0.05 แสดง

วา่ตัวแบบมคีวามเหมาะสมกับการพยากรณ์ ท่ีระดับนัยส าคัญ 0.05 และค่า RMSE ของตัวแบบเท่ากับ 812.94 
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ตารางที่ 5 แสดงคา่ประมาณของพารามิเตอร์และสถิตทิดสอบความเหมาะสมดว้ยตัวแบบ SARIMA(0,1,3)(0,0,2)12 

พารามเิตอร ์ ค่าประมาณ S.E. สถิตทิดสอบ p-value 

MA(1) -0.250 0.144 -1.737 0.082 

MA(2) -0.337 0.095 -3.542 <0.001 

MA(3) 0.066 0.153 0.429 0.668 

SMA(1) 1.125 0.214 5.265 <0.001 

SMA(2) 0.701 0.254 2.766 0.006 

ผลตา่ง 219.916 119.916 1.834 0.067 

ค่าสถิตทิดสอบ Q = 4.997, d.f.=16  p-value 0.288,RMSE = 881.377 

   

  จากตารางท่ี 5 พบว่าตัวแบบ SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12 ค่า p-value ของพารามิเตอร์ MA(1) และMA(3) มีค่า

มากกว่าระดับนัยส าคัญ 0.05 แสดงว่าค่าพารามิเตอร์ท่ีได้ไม่มีอิทธิพลต่อตัวแบบ และค่า  p-value ของพารามิเตอร์ 

MA(2) SMA(1) และ SMA(2) มีค่าน้อยกว่าระดับนัยส าคัญ 0.05 แสดงว่าค่าพารามิเตอร์ท่ีได้มีอิทธิพลต่อตัวแบบ ดังนั้น 

พารามิเตอร์นี้ควรอยู่ในตัวแบบ และ การทดสอบ Box-Ljung test พบว่า ค่าสถิติทดสอบ Q เท่ากับ 4.997 ค่า p-value 

เท่ากับ 0.288 ซึ่งมากกว่าระดับนัยส าคัญ 0.05 แสดงว่าตัวแบบมีความเหมาะสมกับการพยากรณ์ ท่ีระดับนัยส าคัญ 

0.05 และค่า RMSE ของตัวแบบเท่ากับ 881.377 

 

ตารางที ่6 แสดงค่า AIC ของตัวแบบ SARIMA 

ตัวแบบ ค่า AIC 

SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12 1,311.010 

SARIMA(1,1,3)(0,0,2)12 1,311.960 

SARIMA(0,1,3)(0,0,2)12 1,312.870 

 

  จากตารางท่ี 6 พบว่าตัวแบบ SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12 ให้ค่า AIC ต่ าท่ีสุดเท่ากับ 1,311.010 รองลงมาคือ  

ตัวแบบ SARIMA(1,1,3)(0,0,2)12 ให้คา่ AIC เท่ากับ 1,311.960 และ SARIMA(0,1,3)(0,0,2)12 ให้คา่ AIC เท่ากับ 1,312.870 

เมื่อพิจารณาจากค่า AIC ท่ีต่ าท่ีสุด ผู้วิจัยจึงเลือกใช้ตัวแบบ SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12 เมื่อตรวจสอบคุณลักษณะของ 

ความคลาดเคลื่อนจากการพยากรณ์ พบว่า ความคลาดเคลื่อนมีการแจกแจงปกติมีการเคลื่อนไหวเป็นอิสระกัน 

แสดงรายละเอยีดในรูปท่ี 3 ดังนัน้ตัวแบบพยากรณ์ท่ีได้มีความเหมาะสมตัวแบบพยากรณ์   
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รูปที่  3 กราฟแสดงค่าของขอ้มูล กราฟ ACF  และการแจกแจงของความคลาดเคลื่อนจากการพยากรณ์ 

 

ตารางที่ 7 แสดงคา่ RMSE ในการพยากรณ์คา่ส่วนเหลอืในชุดข้อมูลเรียนรู้ดว้ยตัวแบบ ANN  

จ านวนโหนดในชัน้ซ่อน RMSE จ านวนโหนดในชัน้ซ่อน RMSE 

1 741.504 11 179.895 

2 493.018 12 144.896 

3 319.032 13 183.488 

4 297.870 14 130.136 

5 230.812 15 166.820 

6 209.470 16 175.274 

7 198.431 17 132.059 

8 193.810 19 143.595 

9 181.062 19 139.786 

10 165.122 20 179.895 

 

ท าการการสร้างตัวแบบ ANN แบบ Multi-layer perceptron (MLP) จากส่วนเหลือท่ีจากตัวแบบ SARIMA  

โดยจ านวนโหนดในช้ันซ่อน ใช้อัตราการเรียนรู้ 0.01 โดยน าค่าส่วนเหลือท่ีได้จากตัวแบบ SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12 ไปใช้

สร้างตัวแบบ ANN พบวา่ ค่า RMSE ของการพยากรณ์ส่วนเหลือในข้อมูลชุดเรียนรู้ดว้ยตัวแบบ ANN ท่ีก าหนดโหนดในชั้น

ซ่อน เท่ากับ 14 มีค่า RMSE ต่ าสุด เท่ากับ 130.136 รองลงมาเป็น โหนดในชั้นซ่อน เท่ากับ 17 และ 19 โดยมีค่า RMSE 

เท่ากับ  132.059 และ 139.786 ตามล าดับ และท าการวิเคราะห์ตัวแบบอนุกรมเวลาด้วยตัวแบบผสม SARIMA-ANN  

จึงน ามารวมกับค่าพยากรณ์ท่ีได้จากตัวแบบ SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12 ดังตารางท่ี 8 พบว่า กรณีจ านวนโหนดในช้ันซ่อน 

เท่ากับ 18 ตัวแบบ SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12  มีค่า RMSE เท่ากับ 709.975 ต่ าที่สุด รองลงมาเป็น กรณีจ านวนโหนดใน 

ชัน้ซ่อน เท่ากับ 17 และ 9 มคี่า RMSE เท่ากับ 722.289 และ 737.724 ตามล าดับ 
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ตารางที่ 8 แสดงค่า RMSE ในการพยากรณ์ตัวแบบ SARIMA-ANN 

จ านวนโหนดในชัน้ซ่อน RMSE จ านวนโหนดในชัน้ซ่อน RMSE 

1 1455.640 11 771.765 

2 989.667 12 772.765 

3 875.480 13 756.124 

4 955.021 14 753.729 

5 797.299 15 753.856 

6 897.884 16 830.465 

7 858.535 17 722.289 

8 765.569 18 709.975 

9 737.724 19 811.767 

10 773.894 20 854.931 

 

ตารางที่ 9 แสดงค่าพยากรณล์ว่งหน้าของตัวแบบ SARIMA-ANN 

เวลา ค่าจริง ค่าพยากรณ ์ เวลา ค่าจริง ค่าพยากรณ ์

ส.ค. 2566 14,895 15,788.14 ม.ิย. 2567 19,014 18,579.09 

ก.ย. 2566 14,007 15,045.56 ก.ค. 2567 18,124 15,282.01 

ต.ค. 2566 15,050 14,028.76 ส.ค. 2567 - 20,058.69 

พ.ย. 2566 17,203 13,650.54 ก.ย. 2567 - 19,025.54 

ธ.ค. 2566 15,135 10,350.95 ต.ค. 2567 - 17,659.73 

ม.ค. 2567 28,359 17,913.95 พ.ย. 2567 - 17,109.02 

ก.พ. 2567 16,382 19,058.74 ธ.ค. 2567 - 12,919.23 

ม.ีค. 2567 17,525 21,235.94 ม.ค. 2568 - 22,268.72 

เม.ย. 2567 15,007 16,231.79 ก.พ. 2568 - 23,599.82 

พ.ค. 2567 16,699 18,151.85 ม.ีค. 2568 - 26,197.26 

RMSE 3876.622 

 

จากตารางท่ี 9 จากตัวแบบผสม SARIMA-ANN เมื่อ SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12  ท าการพยากรณ์จ านวน

รถยนต์พลังงานไฟฟ้าในเดือนสิงหาคม 2566 ถึง กรกฎาคม 2567 ค่า RMSE จากการพยากรณ์เท่ากับ 3876.622 

และค่าพยากรณ์เดือนสิงหาคม 2567 ถึง มีนาคม 2568 พบว่า  ค่าพยากรณ์จ านวนรถยนต์ไฟฟ้าในเดือนสิงหาคม 

2567 มีแนวโน้มลดลงไปจนถึงเดือนธันวาคม 2567 และจะมีแนวโน้มเพิ่มขึ้นอีกคร้ังในเดือนมกราคม 2568 ถึง 

มนีาคม 2568 ดังแสดงในรูปท่ี 4 
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รูปที่  4 กราฟแสดงคา่ของข้อมลูและค่าพยากรณ์ของข้อมูลชว่งเดอืนสิงหาคม 2566 – ธันวาคม 2567 

 

วิจารณแ์ละสรุปผล 
  จ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าในประเทศไทยในช่วงเดือนมกราคม พ.ศ. 2560 - กรกฎาคม พ.ศ. 2566  

มีจ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าโดยเฉลี่ยเท่ากับ 3,960 คัน ส่วนเบ่ียงเบนมาตรฐานเท่ากับ 3,682.924 คัน เมื่อจ าแนก

ตามรายปีพบว่าในแต่ปีมีจ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าโดยเฉลี่ยเพิ่มขึ้น จ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้าในประเทศไทย  

มจี านวนเพิ่มขึ้นเล็กน้อยในปี พ.ศ. 2560 – พ.ศ.2564 และมีจ านวนเพิ่มขึ้นอย่างรวดเร็วในป ีพ.ศ. 2565 เมื่อพิจารณา

ส่วนประกอบแนวโน้มของข้อมูลมีการเปลี่ยนแปลงเพิ่มขึ้น ตามระยะเวลา และข้อมูลมีการเปลี่ยนแปลงตามฤดูกาล  

ซึ่งมีรูปแบบการเคลื่อนไหวขึ้นลงใปแต่ละปี  ตัวแบบ SARIMA(0,1,2)(0,0,2)12 ให้ค่า AIC ต่ าท่ีสุดเท่ากับ 1,311.010  

ค่า RMSE เท่ากับ 860.037 เมื ่อน าส าหรับ SARIMA(0,1,2)(0 ,0,2) 12  ผสมกับตัวแบบ ANN แบบ Multi-layer 

perceptron (MLP) จากส่วนเหลือท่ีจากตัวแบบ SARIMA โดยจ านวนโหนดในชั้นซ่อน เท่ากับ 18 ใช้อัตราการเรียนรู้ 

0.01  มีค่า RMSE ต่ าสุด ท าการวิเคราะห์ตัวแบบอนุกรมเวลาด้วยตัวแบบผสม SARIMA-ANN มีค่า RMSE เท่ากับ 

709.975  ซึ่งมีคา่ต่ ากว่าการใชต้ัวแบบ SARIMA เพยีงอยา่งเดียว เมื่อน าตัวแบบท่ีได้พยากรณ์จ านวนรถยนต์พลังงาน

ไฟฟ้าในเดือนสิงหาคม พ.ศ. 2566 ถึง กรกฎาคม พ.ศ. 2567 พบว่าค่า RMSE จากการพยากรณ์เท่ากับ 3876.622 

และท าการพยากรณ์เดือนสิงหาคม พ.ศ. 2567 ถึง มีนาคม พ.ศ. 2568 ล่วงหน้าพบว่า จ านวนรถยนต์ไฟฟ้าในเดอืน

สิงหาคม 2567 มีแนวโน้มลดลงไปจนถึงเดือนธันวาคม 2567 และจะมีแนวโน้มเพิ่มขึ้นในเดือนมกราคม 2568  

ถึง มีนาคม 2568  

การพิจารณาเลือกใช้ตัวแบบผสม SARIMA-ANN เพื่อใช้ในการพยากรณ์จ านวนรถยนต์พลังงานไฟฟ้า

สามารถช่วยลดความผิดพลาดในการพยากรณ์เมื่อเปรียบเทียบกับการใชต้ัวแบบ SARIMA เพยีงตัวแบบซึ่งสอดคล้อง

กับ (นัท กุลวานิช, 2563) ซึ่งพบว่าการพยากรณ์ขอ้มูลจากตลาดหลักทรัพยแ์ห่งประเทศไทย กรมการค้าภายใน และ

ส านักงานเศรษฐกิจ การพยากรณ์ปริมาณหน่วยจ าหน่ายไฟฟ้าบ้านอยู่อาศัยรายเดือนของประเทศไทย (ธนกร สุทธิ

สนธ์, และ ภาณุเดช เพยีรความสุข, 2567) และ การพยากรณ์ราคาทองค าของ Alsuwaylimi (2023) ซึ่งพบวา่ตัวแบบ

ผสม ARIMA-ANN มีความแม่นย ามากว่าตัวแบบ ARIMA  ในการศึกษาคร้ังต่อไปอาจประยุกต์ใช้กับเทคนิคถดถอย

การเรียนรู้ของเครื่องอื่น เชน่ ตัวแบบผสม SARIMA-SVM (Khairalla และคณะ, 2017) การสร้างตัวแบบผสมโดยอาศัย

สมการการถดถอยในการสร้างตัวแบบพยากรณ์(นัท กุลวานิช, 2563) SARIMA-GP (สุคนธ์ทิพย์ สุภาจันทร์, 2561) 
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