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บทคัดย่อ 
บอนสี เตบิโตในพื้นเขตร้อน ลักษณะของใบมีหลายขนาดและรูปทรง เป็นการยากท่ีผู้สนใจเพาะเลีย้งจะสามารถ

แยกแยะสายพันธ์ุด้วยสายตาได้ท้ังหมด งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์ 1) เพื่อพัฒนาการจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วย 

การประมวลผลภาพบนโมบายแอปพลิเคชัน และ 2) เพื่อประเมินความพึงพอใจของผู้ใช้งานจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วย

การประมวลผลภาพบนโมบายแอปพลิเคชัน ผู้วิจัยใช้หลักการวิเคราะห์และออกแบบโดยใช้ CRISP-DM ในการพัฒนา

โมเดลจ าแนกรูปภาพด้วย Teachable Machine และโปรแกรม Android Studio มาช่วยในพัฒนาการจ าแนกสายพันธ์ุบอนสี

ด้วยการประมวลผลภาพบนโมบายแอปพลิเคชัน เครื่องมือท่ีใช้ศึกษา ได้แก่ แอปพลิเคชันเพื่อจ าแนกสายพันธ์ุบอนสี  

15 สายพันธ์ุ และแบบสอบถามความพงึพอใจของผู้ใช้งาน สถิตท่ีิใชใ้นการวิเคราะห์ข้อมูล คือ ค่าเฉลี่ย และส่วนเบ่ียงเบน

มาตรฐาน ผลการศึกษาพบว่า การจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพบนโมบายแอปพลิเคชันนี้ใช้กล้อง 

ในการสแกนภาพถ่ายใบของบอนสีเข้าสู่แอปพลิเคชันท่ีพัฒนาขึ้นต้องอยู่สภาพแวดล้อมท่ีมีแสงสว่างเพียงพอ ระบบ 

จะสามารถแสดงชื่อสายพันธ์ุบอนสีได้อย่างถูกต้องร้อยละ 95 และผลการประเมินความพึงพอใจจากผู้ใช้งานความ 

พึงพอใจที่มีต่อแอปพลิเคชัน จ านวน 30 คน โดยภาพรวมมีค่าเฉลี่ยเท่ากับ 4.58 อยู่ในระดับมากที่สุด แสดงให้เห็นว่า 

แอปพลิเคชันนี้ช่วยตอบสนองความตอ้งการ และเป็นประโยชนแ์ก่ผู้ใชง้าน 

 

ค าส าคัญ:   การประมวลผลภาพ, จ าแนกรูปภาพ, สายพันธ์ุบอนสี, แอปพลเิคชัน 
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Abstract 
 Caladiums, which grow in tropical areas, have leaves of various sizes and shapes, making it challenging 

for enthusiasts to distinguish between species by sight alone. The objectives are 1) to classification caladium by 

using image processing on the mobile application, and 2) to assess user satisfaction of classification caladium by 

using image processing on the mobile application. The researcher utilized CRISP-DM principles of analysis and 

design to develop an image classification model.  Teachable Machine and the Android Studio program were used 

to support the classification caladium by using image processing on the mobile application. The research instruments 

included 15 applications to classify species of caladium and a user satisfaction questionnaire. The data were 

analyzed using average and standard deviation statistics. The results found that the classification caladium by 

using image processing on the mobile application, photography must be conducted in an environment with sufficient 

lighting. This application uses a camera to scan a caladium leaf into the developed application. The system was 

able to correctly identify caladium species with 95% accuracy. Satisfaction results from 30 users indicated 

satisfaction with the application. Overall, the average satisfaction rating was 4.58, at the highest level, indicating 

that the application can fulfill users’ needs and useful usage. 
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บทน า 
บอนสี เป็นไม้ประดับท่ีมีรูปทรงของใบ และสีสันสวยงาม มีชื่อว่า “ราชินีแห่งไม้ใบ” จัดอยู่ในวงศ์ Araceae สกุล

คาลาเดียม (Caladium) (สมาคมบอนสีแห่งประเทศไทย, 2552) เติบโตในพื้นเขตร้อน ซึ่งเป็นพืชท่ีมีลักษณะหัวสะสม

อาหารอยู่ในดิน (ออฟฟิศเมท, 2566) ระหว่างรากมีหน่อเล็ก ๆ เรียกว่า เขี้ยว ลักษณะของใบบอนสีมีหลายขนาดและ

รูปทรงแบ่งรูปแบบของใบได้ 4 ลักษณะ คือ บอนใบไทย บอนใบกลม บอนใบกาบ บอนใบไผ่ และบอนใบยาว โดยแต่ละ

รูปแบบจะมีสีท่ีแตกต่างกันออกไป (108 พรรณไม้, 2566) หากแบ่งตามลักษณะสี มาแบ่งได้ 4 แบบ คือ บอนกัดสี บอน 

ไม่กัดสี บอนป้าย และบอนด่าง บอนสีเป็นพืชท่ีได้รับความคุ้มครองตามพระราชบัญญัติคุ้มครองพันธ์ุพืช พ.ศ. 2542  

มีการจัดท าหลักเกณฑ์ตรวจสอบลักษณะประจ าพันธ์ุบอนสีจากกรมคุ้มครองพันธ์ุพืชอีกด้วย (พรเทพ ท้วมสมบุญ และ

คณะ, 2553) และมกีารขึน้ทะเบียนชื่อบอนสีสายพันธ์ุใหม ่และอนุรักษ์บอนสีสายพันธ์ุเก่าโดยสมาคมบอนสี แห่งประเทศ

ไทย และสมาคมอนุรักษ์และพัฒนาบอนสีแห่งประเทศไทย (อรวรรณ วิชัยลักษณ์, 2548) ในช่วงปีพ.ศ. 2563-2566  

บอนสีเป็นพืชท่ีคนไทยหันกลับนิยมเลี้ยง แลกเปลี่ยนซื้อขาย ตลอดจนผสมพันธ์บอนสีใหม่ ๆ กันอย่างกว้างขวางอีกคร้ัง 

โดยภาพรวมตลาดบอนสีของไทยประมาณการวา่มกีารซื้อขายบอนสีกว่า 1,000 ล้านบาทต่อปี ท้ังการส่งออกตา่งประเทศ 

และในประเทศ จากกลุ่มเพาะเลีย้งบอนสีท้ังประเทศ (ไทยโพสตอ์อนไลน์, 2565)  

จากการท่ีบอนสีมีหลากหลายสายพันธ์ุ  รูปทรงและสีของใบมีสีสันสวยงาม เช่น สีแดง ชมพู เหลือง (อรดี  

สหวัชรินทร์, 2525) บางสายพันธ์ุมีลักษณะของใบท่ีคล้ายคลึงกันมาก และสถานการณ์การซื้อขายของตลาดบอนสี 

ท่ีขยายตัวเพิ่มขึ้น ท าให้เกิดผู้ท่ีสนใจเพาะเลี้ยงบอนสีรายใหม่เพิ่มขึ้นด้วย ซึ่งคนกลุ่มนี้อาจจะยังไม่มีความรู้ และ

ประสบการณ์ในการจ าแนกสายพันธ์ุบอนสี ท าให้บางคร้ังไม่สามารถแยกแยะสายพันธ์ุจากการมองเห็นด้วยสายตา 

เท่านั้นได้  และการจ าแนกสายพันธ์ุนั้นมีส่วนส าคัญในการซื้อขายเป็นอย่างมาก หากสับสนในสายพันธ์ุ จะก่อให้เกิด 

การเพาะเลีย้งบอนสไีมเ่หมาะสมก็เป็นได้ 
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วัตถุประสงค์ 
 1. เพื่อจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพบนโมบายแอปพลเิคชัน 

 2. เพื่อประเมินความพงึพอใจของผู้ใชง้านจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพบนโมบาย 

แอปพลเิคชัน 

 

แนวคดิ ทฤษฎีและงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 

การประมวลผลภาพ (Image Processing) 

การประมวลผลภาพ (Image Processing) เป็นขั้นตอนจัดการและวิเคราะห์รูปภาพให้เป็นข้อมูลในรูปแบบดิจิทัล

ด้วยคอมพิวเตอร์เพื่อให้ได้ภาพท่ีละเอียดคมชัดหรือข้อมูลท่ีอยู่ในภาพท่ีสามารถน ามาใช้งานในเร่ืองอื่น ๆ  เช่น  

การตรวจสอบยืนยันตัวตน ระบบการรักษาความปลอดภัย ระบบการจราจร ตลอดจนการใช้ในอุตสาหกรรมต่าง ๆ 

เป็นต้น โดยการจัดการดังกล่าวสามารถท าได้ท้ังภายในและภายนอกกล้อง รวมท้ังซอฟต์แวร์หรือแอปพลิเคชันใน 

การตกแต่งภาพของสมาร์ทโฟนอีกด้วย แบ่งเป็น 5 ขั้นตอนหลักส าหรับงานวิจัย 1) การรับภาพจากอุปกรณ์ 2) การรับ

ข้อมูลภาพแบบ 2 มิติหรือ 3 มิติ 3) การประมวลผล 4) การวิเคราะห์ผล และ 5) การสรุปผล (ฑีฆพันธ์ุ เจริญพงษ์, 

2563) 

การเรียนรู้ของเครื่อง (Machine Learning) 

การเรียนรู้ของเคร่ือง (Machine Learning) เป็นการศึกษาขั้นตอนวิธีการทางคอมพิวเตอร์ท่ีช่วยให้ระบบ

คอมพิวเตอร์สามารถเรียนรู้ วเิคราะห์ และหารูปแบบจากข้อมูลได้โดยไม่ต้องโปรแกรมโดยตรง หรือไมต่อ้งมีกฎกตกิา

ท่ีชัดเจนเก็บไว้ล่วงหน้า ซึ่งท าให้เคร่ืองจักรสามารถปรับตัวเองต่อการเปลี่ยนแปลงในข้อมูลหรือสภาพแวดล้อมได้  

และน าไปสู่การตัดสินใจได้เอง สามารถน าไปใช้งานต่าง ๆ เช่น ความเสี่ยงต่อการอนุมัติสินเชื่อ การแนะน าสินค้าและ

โปรโมชัน การวิเคราะห์ข้อมูลผู้ป่วยเพื่อคาดการณ์ความเสี่ยงของการเกิดภาวะแทรกซ้อนและการหาแนวทางการ

ป้องกัน เป็นต้น กระบวนการเรียนรู้ของเคร่ือง สามารถแบ่งออกเป็น 3 ประเภท ได้แก่ 1) การเรียนแบบมีผู้สอน  

2) การเรียนรู้แบบไมม่ผีู้สอน และ 3) การเรียนรู้แบบเสริมแรง (สุพจน ์เฮงพระพรหม, 2566) 

 Teachable Machine 

 Teachable Machine คือเครื่องมือท่ีพัฒนาโดย Google Creative Lab ท่ีให้ผู้ใชท้ าการฝึกสอนโมเดลการเรียนรู้

ของเครื่อง (Machine Learning) ได้อยา่งง่าย มขีั้นตอนการใชง้าน 4 ขั้นตอนคอื 1) เลอืกโมเดลท่ีต้องการ สามารถเลอืก

ได้ท้ังแบบรูปภาพ หรือเสียง 2) ฝึกสอนโมเดล 3) ทดสอบโมเดล และ 4) การน าไปใช้งานส าหรับการท านายหรือ

จ าแนกประเภทของวัตถุหรือเหตุการณ์ในรูปภาพหรือเสียงได้รับมา โดยผู้ใช้สามารถใช้งานผ่านเบราว์เซอร์ได้ท่ี 

teachablemachine.withgoogle.com ( Toivonen, T. et al. 2020) Teachable Machine ใช้  Convolutional Neural Network 

(CNN) ประเภทหนึ่งท่ีเรียกว่า MobileNet  เป็นสถาปัตยกรรมโครงข่ายประสาทเทียมน้ าหนักเบาและมีประสิทธิภาพ  

ซึ่งออกแบบมาโดยเฉพาะส าหรับแอปพลิเคชันการมองเห็นแบบเคลื่อนท่ีและแบบฝัง  (Carney, M., et al. 2020) ด้วย

ความสามารถในการจัดหมวดหมู่ภาพและคอมพิวเตอร์วิทัศน์อื่น ๆ ในขณะที่ได้รับการปรับปรุงความเร็วและขนาดให้

เหมาะสม Teachable Machine ของ Google ใชห้ลักการของการเรียนรู้ของเคร่ือง (machine learning) และการเรียนรู้เชิงลึก 

(deep learning) โดยท่ัวไปจะมสี่วนประกอบหลัก ๆ (OpenAI, 2023) ดังนี้: 

1. Neural Networks: ซึ่งเป็นโครงสร้างพื้นฐานท่ีส าคัญท่ีสุดใน Teachable Machine โดยโมเดลต่าง ๆ ที่สร้างขึ้น

จะใช้ neural networks เพื่อเรียนรู้จากข้อมูลท่ีให้ส าหรับงานจ าแนกภาพและท่าทาง โมเดลอาจจะใช้Convolutional Neural 

Networks (CNNs) ซึ่งเหมาะส าหรับการแปลความหมายของข้อมูลภาพ 
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2. Transfer Learning: Teachable Machine มักใชว้ธีิการท่ีเรียกวา่ transfer learning ซึ่งหมายถึงการน าโมเดล 

ท่ีได้รับการฝึกฝนมาแล้วกับข้อมูลขนาดใหญ่ (pre-trained models) และปรับให้เหมาะสมกับงานเฉพาะท่ีผู้ใชต้อ้งการ วธีิน้ี

ชว่ยลดเวลาและทรัพยากรท่ีจ าเป็นในการฝึกฝนโมเดล 

3. Optimization Algorithms: เพื่อปรับปรุงประสิทธิภาพของ neural networks, Teachable Machine จะใช้

อัลกอริทึมต่าง ๆ เช่น stochastic gradient descent (SGD) หรือ variants อื่นๆ ส าหรับการปรับปรุง weights และ biases 

ภายใน network ให้ดีขึ้นตามข้อมูลท่ีได้รับ 

4. Data Augmentation: เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพและความหลากหลายของข้อมูลท่ีใช้ในการฝึกฝน Teachable 

Machine อาจรวมถึงการเพิ่มเติมหรือปรับเปลี่ยนข้อมูลอย่างเช่นการหมุนหรือการเปลี่ยนสีเพื่อช่วยให้โมเดลสามารถ

จ าลองข้อมูลท่ีหลากหลายได้ดีขึ้น 

 Android Studio 

 Android Studio เป็นแพลตฟอร์มการพัฒนาแอปพลิเคชันบนระบบปฏิบัติการแอนดรอยด์ ท่ีถูกพัฒนา 

โดยนักพัฒนาสามารถใช้ Android Studio เพื่อสร้างและพัฒนาแอปพลิเคชัน Android ท่ีประกอบไปด้วยแอกทิวิตี, 

ระบบ, Emulator ส าหรับการทดสอบโปรเจกต ์และฟีเจอร์ต่าง ๆ ท่ีสามารถท างานบนอุปกรณ ์Android ตา่ง ๆ รองรับ

การพัฒนาแอปพลิเคชันท่ีใช้ภาษา Java หรือ Kotlin เป็นภาษาหลักของการพัฒนาแอปพลิเคชัน Android (ศุภชัย  

สมพานชิ, 2562) 

 TensorFlow Lite 

 TensorFlow Lite (TFLite) เป็นส่วนย่อยของ TensorFlow ซึ่งเป็นไลบรารท่ีีพัฒนาโดย Google ส าหรับการสร้าง

และการฝึกสอนโมเดลปัญญาประดิษฐ์ (Machine Learning) โดยเฉพาะส าหรับการใช้งานบนอุปกรณ์เคลื่อนท่ีและ 

แบบฝังตัว (Alsing, O., 2018) เช่น โทรศัพท์มือถือ, อุปกรณ์ IoT (Internet of Things), และอุปกรณ์พกพาต่าง ๆ 

TensorFlow Lite ถูกออกแบบมาเพื่อให้สามารถน าโมเดลปัญญาประดิษฐ์ที่ถูกฝึกสอนด้วย TensorFlow ท่ีมาขนาดเล็ก 

ท างานได้เร็วมาใช้งานบนแพลตฟอร์มท่ีมีข้อมูลทรัพยากรน้อย (Konaite, M., et al. 2021) รองรับภาษาท่ีหลากหลาย

ซึ่งรวมถึง Java, Swift, Objective-C, C++ และ Python (TensorFlow, 2024) แปลงโมเดลจาก TensorFlow มาเป็นโมเดล

เวอร์ชัน Lite ประกอบด้วย 2 ส่วนหลัก (Abed, A. A., et al. (2023) คือ 

 1. TensorFlow lite converter: แปลงโมเดล TensorFlow เป็นรูปแบบ TensorFlow Lite FlatBuffer (.tflite) ท่ีใช้

ในการน าโมเดลไปใช้งานบนอุปกรณท่ี์รองรับ TFLite เพื่อการใชง้านแอปพลเิคชันแบบเรียลไทม์ 

 2. TensorFlow lite interpreter: เป็นส่วนท่ีท าให้โมเดล TensorFlow Lite ท างานบนอุปกรณ์ท่ีเหมาะสม ได้รับ 

ไฟล ์.tflite และจัดการท านายตามขอ้มูลน าเข้าท่ีก าหนดโดยผู้ใช้ 

 บอนสี 

บอนสีท่ีใช้ในการพัฒนาโมเดลการจ าแนกสายพันธ์ุบอนสี มีอยู่ 15 สายพันธ์ุ ได้แก่ 1) เทพอักษรา 2) เศรษฐี

พันล้าน 3) ชายชล 4) ดารานพรัตน์ 5) นางพญา 6) นางรากษส 7) นางสุชาดา 8) บับเบ้ิล 9) บัวสวรรค์ 10) มัฆวาน

รังสรรค์ 11) หนุมานเข้าเฝ้า 12) หลวงราชเสนห่า 13) อสงไขย 14) อเิหนา 15) อัปสรสวรรค์ โดยการท่ีจะแยกสายพันธ์ุ

บอนสีและความแตกตา่งของบอนสีแตล่ะชนิด 
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 งานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 
 กิตติภัทร์ ยางค า และคณะ. (2565) ท าการพัฒนาระบบคัดแยกยานพาหนะเพื่อออกแบบสถานท่ีจอดรถให

เหมาะสมดวยแบบจ าลองการเรียนรูเชิงลึกด้วย Teachable Machine และเทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมแบบ Convolution 

(CNN) ข้อมูลรูปภาพประกอบด้วยรถยนต ์รถจักรยานยนต ์และรถจักรยาน จากการทดสอบโมเดลพบวา่ ประสิทธิภาพใน

การรู้จ ายานพาหนะอยูท่ี่ร้อยละ 95 พัฒนาเป็นเว็บไซตแ์สดงจ านวนยานพาหนะท้ังหมดเป็นกราฟ 

แก้วใจ อาภรณ์พิศาล และคณะ (2566). จ าแนกสายพันธ์ุดอกกุหลาบด้วยการประมวลผลภาพบนโมบาย 

แอปพลิเคชัน เนื่องจากดอกกุหลาบมีลักษณะดอกคล้าย ๆ กัน ท าให้มือใหม่หัดปลูกอาจสับสนในสายพันธ์ุและเลี้ยงดู

แบบผิดวิธีได้ จึงมีการพัฒนาโมเดลจ าแนกรูปภาพขึ้นมาใช้เพื่อแก้ปัญหาดังกล่าวข้างต้น ผู้จัดท าจึงได้ประยุกต์ใช้

เทคโนโลยีจาก Teachable Machine ในการประมวลผลภาพดอกกุหลาบ เพื่อน ามาวิเคราะห์สายพันธ์ุกุหลาบแล้วใช้

เทคโนโลยกีารประมวลผลภาพในการจ าแนกสายพันธ์ุกุหลาบ โดยใชโ้ปรแกรม Android Studio ในการพัฒนาแอปพลิเคชัน 

 บุษกร ท้วมอ้น และคณะ (2565) พัฒนาโมเดลจ าแนกพืชผักสวนครัวเพื่อแก้ปัญหาการจ าแนกพืชผักสวนครัว

จ านวน 10 สายชนิดให้กับคนรุ่นใหม่ท่ีไม่สามารถแยกพืชผักสวนครัวบางชนิดออกและมกีารเข้าถึงความรู้ สรรพคุณด้วย

การเรียนรู้ด้วยเคร่ือง ซึ่งจะมีการพัฒนาโมเดลจ าแนกรูปภาพด้วย Teachable Machine โดยใช้โปรแกรม Bootstrap  

และ Firebase เข้ามาช่วยในการพัฒนา ระบบสามารถแสดงชื่อทางวิทยาศาสตร์และสรรพคุณได้อย่างถูกต้อง และ 

ผลการประเมนิความพงึพอใจจากผู้ใชง้านโมเดลจ าแนกรูปภาพอยูใ่นระดับมากท่ีสุด 

สมศักดิ์ ดอนไพรเณร และศุภกฤษ นาคป้อมฉิน (2565) การพัฒนาไลน์แชทบอทเพื่อตรวจสอบใบหน้า

พนักงานรักษาความปลอดภัยด้วยเทคโนโลยีการประมวลผลภาพ ซอฟต์แวร์ท่ีใช้ในการพัฒนาประกอบด้วย  

แอปพลิเคชันไลน์, Node-Red และ Teachable Machine ผลการพัฒนาคือแอปพลิเคชันไลน์จะส่งข้อมูลภาพของ

พนักงานท่ีได้จากการถ่ายภาพไปยังระบบตรวจสอบ และตอบกลับวา่บุคคลในภาพเป็นพนักงานรักษาความปลอดภัย

หรือไม ่ความแมน่ย าโดยเฉลี่ยร้อยละ 83.38 

 สุภาพร นุภาพ และอรอุมา พร้าโมต (2564) ท าการออกแบบและพัฒนาแอปพลิเคชันรู้จ านวนตัวอักษรบน

อุปกรณ์เคลื่อนท่ีเพื่อการฝึกเขียนพยัญชนะไทย โดยใช้ทีชเอเบิล แมชชีน (Teachable Machine) ในการสร้างโมเดล

ลายมือพยัญชนะไทย 44 ตัว ซึ่งเก็บจากผู้ใช้งานจ านวน 100 คน โมเดลท่ีได้มีค่าความถูกต้องร้อยละ 94 และส่งออก

โมเดลท่ีได้เป็นไฟล์เทนเซอร์โฟลไลต์ (TensorFlow Lite) น าไปพัฒนาส่วนของแอปพลิเคชันด้วยแอนดรอยด์สูติโอ 

(Android Studio) ในส่วนของการรู้จ า ลบตัวอักษร และบันทึกไฟล์รูปภาพ เมื่อน าไปประเมินความพึงพอใจ พบว่า 

โดยรวมอยูใ่นระดับมาก 

 ผู้วิจัยได้น าแนวคิดจากงานวิจัยข้างต้นมาใช้ในงานวิจัยดังนี้ 1) การเลือกใช้เคร่ืองมือในการพัฒนาโมเดล

จ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วย Teachable Machine และ Android Studio มาประยุกต์ใช้ในการพัฒนาแอปพลิเคชัน และ 

2) ส่วนโมเดลการจ าแนกรูปภาพมาจากการศกึษางานวจิัยท่ีเกี่ยวข้อง และการเรียนรู้ด้วยเคร่ืองข้างต้น ใชเ้ป็นแนวทางใน

การพัฒนาแอปพลเิคชันตอ่ไป 

 

วิธีการด าเนินการวจิัย 
ผู้วิจัยน าหลักการวิเคราะห์และออกแบบโดยใช้ CRISP-DM ประกอบด้วย 6 ขั้นตอน ดังรูปท่ี 1 มีรายละเอียด

ดังนี้ 
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รูปที่ 1 ขั้นตอนด าเนนิการศกึษา 

  

ขั้นตอนที่ 1 ท าความเข้าใจปัญหา (Business Understanding)  

ศึกษาและค้นคว้าปัญหาที่เกิดขึ้น ลักษณะความแตกต่างของบอนสีแต่ละชนิด และข้อมูลต่าง ๆ เกี่ยวกับสาย

พันธ์ุบอนสี เพื่อน ามาพัฒนาตัวโมเดลจ าแนกสายพันธ์ุบอนสี ให้งา่ยขึน้ตอ่การใชง้านและนา่สนใจ 

ขั้นตอนที่ 2 ท าความเข้าใจข้อมูล (Data Understanding) 

งานวิจัยน้ีใช้ข้อมูลของสายพันธ์ุบอนสี โดยเลือกจากความแตกต่างของลักษณะใบ สีเส้นใบ สีสะดือ สีกระดูก

ใบ และสีขอบใบ จ านวน 15 สายพันธ์ุ ได้แก่ 1) เทพอักษรา 2) เศรษฐีพันล้าน 3) ชายชล 4) ดารานพรัตน์ 5) นางพญา  

6) นางรากษส 7) นางสุชาดา 8) บับเบ้ิล 9) บัวสวรรค์ 10) มัฆวานรังสรรค์ 11) หนุมานเข้าเฝ้า 12) หลวงราชเสน่หา  

13) อสงไขย 14) อิเหนา 15) อัปสรสวรรค์ จ านวน 1,500 รูป ได้มาจากอินเทอร์เน็ต หนังสือ และรูปภาพท่ีถ่ายจริง  

โดยสอบถามการจ าแนกสายพันธ์ุจากผู้เชี่ยวชาญท่ีเป็นแอดมนิเพจเกี่ยวกับบอนสี และเจ้าของสวน 

ขั้นตอนที่ 3 การเตรยีมข้อมูล (Data Preparation) 

1. การคัดเลือกข้อมูล (Data Selection) 

ผู้วิจัยคัดเลอืกรูปภาพท่ีได้จากขั้นตอนการเก็บข้อมูล แบ่งชุดข้อมูลส าหรับฝึกฝน (Train set) ร้อยละ 80 และชุด

ข้อมูลส าหรับทดสอบ (Test set) ร้อยละ 20 โดยท าการเก็บรูปภาพของบอนสี 15 สายพันธ์ุ สายพันธ์ุละ 80 รูป ส าหรับ

ฝึกฝนดังรูปท่ี 2 และส าหรับทดสอบโมเดลละ 20 รูป ดังรูปท่ี 3  

 

  
             รูปที่ 2 รูปภาพส าหรับฝึกฝน 80 รูป                        รูปที่ 3 รูปภาพส าหรับการทดสอบ  20 รูป 
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 2. การกรองข้อมูล (Data Cleaning) 

 น าข้อมูลท้ังหมดมากรองข้อมูล โดยเลอืกรูปภาพท่ีมีความคมชัด และถูกตอ้งตรงตามสายพันธ์ุโดยการสอบถาม

จากผู้ท่ีมีความรู้เร่ืองสายพันธ์ุบอนสีท้ังในเพจ และสวนบอนสี  

 3. การแปลงรูปภาพ (Data Transformation) 

 ผู้วิจัยน ารูปภาพจากขั้นตอนก่อนหน้ามาตัดขอบ และปรับขนาดรูปภาพเป็น 224 x 224 px เพื่อน าเข้าสู่ 

Teachable Machine 

 ขั้นตอนที่ 4 การวิเคราะห์ข้อมูล (Modeling) 

ในขั้นตอนนี้ ผู้วิจัยจะก าหนดคลาส 15 คลาสตามสายพันธ์ุบอนสีใน Teachable Machine ดังรูปท่ี 4 และน าเข้า

รูปภาพส าหรับการเทรนนิ่งท้ังหมด 1,200 รูป อัปโหลดเข้า Teachable Machine ใช้อัตราการเรียนรู้ (Learning Rate) ท่ี 

0.001 และ ขนาดกลุ่ม (Batch Size) ท่ี 16 เพื่อสร้างโมเดลจ าแนกรูปภาพสายพันธ์ุบอนสี ดังรูปท่ี 5 

 

  
 

รูปที่ 4 ขั้นตอนสร้างคลาส            รูปที่ 5 ขั้นตอนการจ าแนกข้อมูล 

 

 ขั้นตอนที่ 5 การประเมนิผลลัพธ์ (Evaluation) 

หลังจากท่ีท าการฝึกอบรมโมเดลส าเร็จ ผู้วิจัยได้ท าการทดสอบจากชุดรูปภาพทดสอบคลาสละ 20 รูป มา

ทดสอบผ่าน Teachable Machine ดังรูปท่ี 6 ในงานวจิัยนี้ใชป้ระเมนิด้วยกันท้ังหมด 4 ค่า ได้แก่ Precision, Recall, Accuracy 

และ F1-Score ซึ่งตอ้งใช ้Confusion Matrix เพื่อชว่ยในการค านวณความแมน่ย าของแต่ละคลาส ได้จากสมการดังตอ่ไปนี้ 

 

Precision =  
TP

TP + FP
, Recall =  

TP

TP + FN
   

 

Accuracy =  
TP + TN

TP + TN + FP + FN
, 𝐹1 − 𝑆𝑐𝑜𝑟𝑒 =

2

1
𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛

+
1

𝑅𝑒𝑐𝑎𝑙𝑙

 

 

ค่าท่ีพิจารณาอยู่ 4 ค่า ได้แก่ 1) True Positive (TP) จ านวนท่ีท านายตรงกับข้อมูลจริงในคลาสท่ีก าลังพิจารณา 

2) True Negative (TN) จ านวนท่ีท านายตรงกับข้อมูลจริงในคลาสท่ีไม่ได้ก าลังพิจารณา 3) False Positive (FP) จ านวนท่ี

ท านายผิดในคลาสท่ีก าลังพจิารณา และ 4) False Negative (FN) จ านวนท่ีท านายผิดในคลาสท่ีไมไ่ด้ก าลังพจิารณา  
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รูปที่ 6 การทดสอบโมเดลใน Teachable Machine 

 

 ขั้นตอนที ่6 การน าไปใช้จริง (Deployment) 

 ผู้วิจัยน าโมเดลจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีท่ีได้จาก Teachable Machine ส่งออกเป็นไฟล์นามสกุล .tflite มาจาก 

TensorFlow Lite (TFLite) ซึ่งสามารถน าไปใชใ้นการพัฒนาโมบายแอปพลิเคชัน 

 การประเมนิความพึงพอใจของผู้ใช้ 

 จากนัน้น าโมบายแอปพลิเคชันการจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพไปประเมนิความพึงพอใจของ

ผู้ใชจ้ านวน 30 คน 

 

ผลการศึกษา 
 ผลการวจิัยของการจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพบนโมบายแอปพลิเคชัน แบ่งออกเป็น 2 ส่วน 

ดังนี้ 

 1. ผลการศกึษาของการจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพบนโมบายแอปพลิเคชัน 

 ผลการทดสอบโมเดลด้วย Teachable Machine  ผลท่ีได้จากการพัฒนาโมเดลจ าแนกรูปภาพสายพันธ์ุบอนสี  

ได้มีการน ารูปภาพสายพันธ์ุบอนสี 15 ชนิด ชนิดละ 20 รูป รวมจ านวน 300 รูปท่ีท าการจัดเก็บในส่วนของการจัดเตรียม

ข้อมูลมาทดสอบ ใชอ้ัตราการเรียนรู้ ท่ี 0.001 และ ขนาดกลุ่มท่ี 16 ได้ผลลัพธ์การเปรียบเทียบ ดังตารางท่ี 1 
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ตารางที่ 1 ตารางผลลัพธ์การเปรียบเทียบ 

 
  

จากตารางท่ี 1 ผลการทดสอบรูปภาพ จ านวน 300 รูป โดยใช้ Teachable machine เป็นเคร่ืองมือ ให้ความถูกต้อง

ร้อยละ 95 จากชุดข้อมูลทดสอบ เนื่องจากสายพันธ์ุบอนสีท่ีน ามาเปรียบเทียบบางสายพันธ์ุมีลักษณะของลักษณะใบ  

สีเส้นใบ สีสะดอื สีกระดูกใบ และสีขอบใบคล้ายกันมาก 

ผลการศึกษาของการออกแบบโมเดลจ าแนกรูปภาพสายพันธ์ุบอนสี 15 สายพันธ์ุ และน าโมเดลจ าแนกรูปภาพ

ออกมาพัฒนาให้อยู่ในรูปแบบของโมบายแอปพลิเคชัน ดังรูปท่ี 7 โดยผู้ใช้จะคลิกเลือกรูปภาพจากแกลลอร่ี หรือจะ

ถ่ายภาพจากกล้องโทรศัพท์ ดังรูปท่ี 8 เมื่อท าการถ่ายภาพ หรือน าเข้ารูปภาพ จะแสดงภาพบอนสี ผลลัพธ์การจ าแนก

สายพันธ์ุ พร้อมบอกเปอร์เซ็นของความถูกต้อง ดังรูปท่ี 9 

 

   
 

รูปที่ 7 หนา้ตา่งแรกของ 

แอปพลิเคชัน 

รูปที่ 8 หนา้ตาของการเปิด 

กล้องถ่ายรูป 

รูปที่ 9 หนา้ตา่งผลลัพธ์การจ าแนก

สายพันธ์ุ 
 

คลาส

อัปสร

สวรรค์ ชายชล

เทพอักษ

รา

เศรษฐี

พันล้าน

นาง

รากษส

ดารา

นพรัตน์ บัวสวรรค์

หนุมาน

เข้าเฝ้า อสงไขย อิเหนา นางพญา บับเบ้ิล

มัฆวาน

รังสรรค์ สุชาดา

หลวงราช

เสน่หา Precision Accuracy F1-Score

อัปสรสวรรค์ 18 0 0 0 1 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0.90 0.99 0.95

ชายชล 0 19 0 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0.95 0.99 0.97

เทพอักษรา 0 0 19 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0.95 0.99 0.97

เศรษฐีพันล้าน 0 0 0 20 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 1.00 1.00 1.00

นางรากษส 0 0 0 0 20 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 1.00 0.98 0.87

ดารานพรัตน์ 0 0 0 0 2 16 2 0 0 0 0 0 0 0 0 0.80 0.97 0.82

บัวสวรรค์ 0 0 0 0 1 1 18 0 0 0 0 0 0 0 0 0.90 0.98 0.88

หนุมานเข้าเฝ้า 0 0 0 0 0 0 0 19 1 0 0 0 0 0 0 0.95 0.99 0.95

อสงไขย 0 0 0 0 0 0 0 0 20 0 0 0 0 0 0 1.00 0.99 0.95

อิเหนา 0 0 0 0 0 0 0 0 0 20 0 0 0 0 0 1.00 1.00 1.00

นางพญา 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 20 0 0 0 0 1.00 1.00 1.00

บับเบ้ิล 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 20 0 0 0 1.00 1.00 1.00

มัฆวานรังสรรค์ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 20 0 0 1.00 1.00 1.00

สุชาดา 0 0 0 0 0 1 0 1 1 0 0 0 0 17 0 0.85 0.99 0.92

หลวงราชเสน่หา 0 0 0 0 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 19 0.95 0.99 0.97

Recall 1.00 1.00 1.00 1.00 0.77 0.84 0.86 0.95 0.91 1.00 1.00 1.00 1.00 1.00 1.00
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 2. ผลการประเมนิความพงึพอใจ 

 ผลการประเมินความพึงพอใจของผู้ใช้งานท่ีมีต่อการจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพบนโมบาย

แอปพลิเคชันท่ีพัฒนาขึ้น ซึ่งเป็นกลุ่มตัวอย่างที่ใช้ในการศึกษาความพึงพอใจ ได้แก่ ผู้เชี่ยวชาญด้านเทคโนโลยีจ านวน  

3 คน ผู้เชี่ยวชาญด้านสายพันธ์ุบอนสีจ านวน 5 คน และกลุ่มผู้ใช้ท่ัวไป จ านวน 22 คน รวมจ านวน 30 คน โดยมีผลสรุป

ดังตารางท่ี 2 โดยใชส้ถิตท่ีิใชใ้นการวจิัย ได้แก่ ค่าเฉลี่ยและส่วนเบ่ียงเบนมาตรฐาน แบ่งระดับการให้คะแนนจากนอ้ยท่ีสุด

ไปหามากท่ีสุด (ระดับ 1 ถึง 5) โดยน าผลท่ีได้เทียบกับเกณฑ์การประเมนิ ดังนี้ (บุญชม ศรีสะอาด, 2560) 

 

  ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 4.50 – 5.00 หมายความวา่ ระดับมากท่ีสุด 

  ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 3.50 – 4.49 หมายความวา่ ระดับมาก 

  ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 2.50 – 3.49 หมายความวา่ ระดับปานกลาง 

  ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 1.50 – 2.49 หมายความวา่ ระดับนอ้ย 

  ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 1.00 – 1.49 หมายความวา่ ระดับนอ้ยท่ีสุด 

 

ตารางที่ 2 ผลการประเมนิความพงึพอใจการจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพบนโมบายแอปพลิเคชัน 

ความพึงพอใจดา้นประสทิธิภาพของโมเดล X S.D. ระดับความพึงพอใจ 

ด้านเนื้อหา    

1.ข้อมูลมคีวามถูกต้อง น่าเชื่อถอื ตรงตามความตอ้งการ                                                             4.50 0.50 ระดับมากที่สุด 

2.ขอ้มูลมปีระโยชนต์อ่ผู้ใช้งาน 4.46 0.50 ระดับมาก 

3.ขอ้มูลตอบสนองตรงความตอ้งการของผู้ใช้งาน 4.66 0.47 ระดับมากที่สุด 

4.เนื้อหาเหมาะสมกับกลุม่เป้าหมาย 4.63 0.55 ระดับมากที่สุด 

5.ความสมบูรณ์ของเนื้อหา 4.40 0.49 ระดับมาก 

ด้านการออกแบบ    

1.ระบบใชง้านง่ายและไมซ่ับซ้อน 4.70 0.46 ระดับมากที่สุด 

2.ความสะดวกและรวดเร็วในการแสดงผลข้อมูล ของแอปพลเิคชัน 4.53 0.50 ระดับมากที่สุด 

3.ความสวยงาม ความทันสมัย นา่สนใจของแอปพลเิคชัน 4.70 0.46 ระดับมากที่สุด 

4.ขนาดตัวอักษรและรูปแบบตัวอักษรของแอปพลเิคชัน 4.56 0.50 ระดับมากที่สุด 

5.การจัดวางเมนูต่อการใชง้านของแอปพลเิคชัน 4.60 0.49 ระดับมากที่สุด 

ด้านประโยชน์และการน าไปใช้    

1.เนื้อหามีประโยชนต์อ่ผู้ใช้งาน และสามารถน าไปประยุกตใ์ชไ้ด ้ 4.36 0.49 ระดับมาก 

2.เป็นแหล่งขอ้มูลท่ีตรงกับความตอ้งการของผู้ใช้งาน 4.60 0.49 ระดับมากที่สุด 

3.สามารถแกไ้ขปัญหา หรอืตอบสนองตอ่ผู้ใช้งาน 4.76 0.43 ระดับมากที่สุด 

4.เกิดประโยชนต์อ่การน าไปใชไ้ด้จริง 4.66 0.47 ระดับมากที่สุด 

5.น าสาระความรู้ทางด้านบอนสีไปสนทนากับผู้อื่นในสังคมได ้ 4.53 0.50 ระดับมากที่สุด 

ด้านความพึงพอใจจากใช้งาน    

1.ความถูกต้องเเมน่ย าจากการใชง้าน 4.73 0.50 ระดับมากที่สุด 

2.ความสะดวกในการใช้งาน 4.66 0.47 ระดับมากที่สุด 
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ความพึงพอใจดา้นประสทิธิภาพของโมเดล X S.D. ระดับความพึงพอใจ 

3.ความรู้เกี่ยวกับบอนสีมากขึ้น 4.63 0.49 ระดับมากที่สุด 

4.ความไวว้างใจจากผูใ้ชเ้เอปพลิเคชัน 4.53 0.50 ระดับมากที่สุด 

5.ได้รับความหลากหลายสายพันธ์ุของชนดิบอนสี 4.70 0.46 ระดับมากที่สุด 

โดยรวม 4.58 0.48 ระดับมากทีส่ดุ 

 
 จากตารางท่ี 2 ผลการประเมินโดยวัดจากค่าเฉลี่ยและระดับความพึงพอใจของกลุ่มตัวอย่างท่ีมีการจ าแนก 

สายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพบนโมบายแอปพลิเคชัน พบว่า ด้านประโยชน์และการน าไปใช้  โมบาย 

แอปพลิเคชันสามารถแก้ไขปัญหา หรือตอบสนองต่อผู้ใช้งานค่าเฉลี่ยอยู่ท่ี 4.76 รองลงมาคือ ด้านความพึงพอใจจากใช้

งาน ความถูกต้องเเม่นย าจากการใช้งานค่าเฉลี่ยอยู่ท่ี 4.73 และโดยภาพรวมความคิดเห็นของกลุ่มตัวอย่างต่อโมบาย 

แอปพลิเคชันท่ีพัฒนาขึน้อยูใ่นระดับมากท่ีสุดมคี่าเฉลี่ยอยูท่ี่ 4.58 ส่วนเบ่ียงเบนมาตรฐานเท่ากับ 0.48  
 

สรุปและอภิปรายผล 

สรุปผล 

จากผลการศึกษาในคร้ังนี้ คณะผู้วิจัยได้น าเสนอการพัฒนาการจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพ

บนโมบายแอปพลิเคชัน เพื่อช่วยให้ผู้ท่ีสนใจเกี่ยวกับสายพันธ์ุบอนสี สามารถแยกแยะสายพันธ์ุบอนสีในการซื้อขาย และ

การเพาะเลี้ยงอย่างถูกต้อง โดยใช้เครื่องมือในการพัฒนาคือ Teachable Machine, TensorFlow Lite และ Android Studio  

ผลท่ีได้จากการพัฒนามีดังนี้  1) ผลการพัฒนาโมเดลด้วย Teachable Machine ใช้อัตราการเรียนรู้ท่ี 0.001 และ ขนาด 

กลุ่มท่ี 16 โดยใช้รูปภาพใบบอนสี 15 สายพันธ์ุ โดยมีความถูกต้องร้อยละ 95 จากชุดข้อมูลทดสอบ หลังจากได้โมเดลแล้ว 

น าไปพัฒนาเป็นแอปพลิเคชัน มีหลักการออกแบบและท างาน 3 ส่วนคือ หน้าจอหลัก หน้าจอรับข้อมูลโดยการถ่ายภาพ 

และหน้าจอแสดงผลลัพธ์ท่ีได้จากการจ าแนกรูปภาพ และ 2) ผลการประเมินความพึงพอใจจากผู้ใช้งานท่ีมีต่อการจ าแนก

สายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพบนโมบายแอปพลิเคชันโดยภาพรวมอยู่ในระดับมากท่ีสุด จากการทดสอบการใช้

งานจริง แอปพลิเคชันมีข้อจ ากัดคือ การจ าแนกสายพันธ์ุต้องเป็นใบของบอนสี คุณภาพและความละเอียดของกล้องท่ีใช้ 

ระยะห่างการถ่ายภาพ และแสงสวา่งมผีลตอ่ความแมน่ย าของการจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีอกีด้วย 

อภปิรายผล 

 การพัฒนาการจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพบนโมบายแอปพลิเคชัน สามารถสรุปผลการวจิัยได้

ดังนี้ 1) ผลการพัฒนาแอปพลิเคชัน มหีลักการออกแบบและท างาน 3 ส่วนคือ หนา้จอหลัก หนา้จอรับข้อมูลโดยการถ่ายภาพ 

และหน้าจอแสดงผลลัพธ์ท่ีได้จากการจ าแนกรูปภาพ สอดคล้องกับงานวิจัยของสุภาพร นุภาพ และอรอุมา พร้าโมต (2564) 

ออกแบบและพัฒนาแอปพลิเคชันรู้จ าตัวอักษรบนอุปกรณ์เคลื่อนท่ี และงานวจิัยของแก้วใจ อาภรณ์พิศาล และคณะ (2566) 

ในส่วนแสดงผลลัพธ์ และบอกเปอร์เซ็นตค์วามถูกตอ้งในการจ าแนก และ 2) ผลการประเมนิความพงึพอใจจากผูใ้ชง้านท่ีมีต่อ

การจ าแนกสายพันธ์ุบอนสีด้วยการประมวลผลภาพบนโมบายแอปพลิเคชันโดยภาพรวมอยู่ในระดับมากท่ีสุดสอดคล้องกับ

งานวิจัยของบุษกร ท้วมอ้น และคณะ (2566) พัฒนาโมเดลจ าแนกรูปภาพพืชผักสวนครัว และสหัสวรรษ งามทรง และคณะ 

(2564)  การสร้างโมบายแอปพลิเคชันเพื่อการส ารวจข้อมูลจากภาคสนามส าหรับงานบริหารจัดการภาษีขององค์กรปกครอง

ส่วนท้องถิ่น แสดงให้เห็นว่า การน าโมเดลจ าแนกรูปภาพท่ีพัฒนาขึ้น มาพัฒนาเป็นโมบายแอปพลิเคชันนั้น ท าให้ผู้ใช้งาน 

การเข้าถึงข้อมูลได้งา่ย ผลลัพธ์ท่ีได้มีความถูกตอ้ง และก่อให้เกิดประโยชนก์ับผู้ท่ีสนใจในสายพันธ์ุบอนสีต่อไป 

   



วารสารวิชาการเพื่อการพัฒนานวัตกรรมเชิงพื้นท่ี (JSID) ปีท่ี 5 ฉบับท่ี 1 มกราคม – เมษายน 2567      l   71 
 

ข้อเสนอแนะ 

 1. ความแมน่ย าของโมเดลสามารถปรับเปลี่ยนได้ภายหลังจากการ Train โมเดล version ใหม ่ด้วยข้อมูลท่ีมากขึ้น 

 2. สามารถน าไปพัฒนาตอ่ในส่วนของการจ าแนกสายพันธ์ุดอกไมช้นดิอื่น ๆ หรือสามารถเพิ่มคลาสบอนสี

ประดิษฐ์ได้ 

 3. การพัฒนาในคร้ังถัดไปแอปพลิเคชันควรมกีารแจ้งเตอืนในกรณีท่ีไมใ่ช่รูปภาพท่ีเกี่ยวข้องกับสายพันธ์ุบอนสี 
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