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บทคัดย่อ 
ในปัจจุบันกำรซื้อขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซีของนักลงทุนยังคงประสบปัญหำเกิดควำมเสี่ยงในกำรล้มละลำยจำก        

กำรลงทุน กำรวิจัยครั้งนี้จึงมีวัตถุประสงค์เพื่อสร้ำงอัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำย พัฒนำโปรแกรม
คอมพิวเตอร์ส ำหรับสร้ำงกลยุทธ์กำรซื้อขำย สร้ำงระบบอัตโนมัติเพื่อกำรซื้อขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซี และวัด
ประสิทธิภำพด้ำนกำรเงินของระบบอัตโนมัติเพื่อกำรซื้อขำย กำรวัดประสิทธิภำพด้ำนกำรเงินแบ่งเป็น 2 ส่วน คือ กำรทดสอบ            
แบบย้อนหลัง (backward test) ซึ่งเป็นกำรทดสอบข้อมูลย้อนหลัง โดยก ำหนดระยะเวลำในกำรทดสอบประสิทธิภำพเป็นระยะเวลำ         
3 เดือน และกำรทดสอบแบบไปข้ำงหน้ำ (forward test) ซึ่งเป็นกำรทดสอบโดยกำรใช้ข้อมูลกำรซือ้ขำยจริงเป็นปัจจุบันขณะที่ทดสอบ 
โดยก ำหนดระยะเวลำในกำรทดสอบประสิทธิภำพเป็นระยะเวลำ 3 เดือน รวมระยะเวลำทดสอบทั้งหมด 6 เดือน ผลกำรศึกษำพบว่ำ  
กำรจ ำลองกำรทดสอบทั้งกำรทดสอบแบบย้อนหลังและกำรทดสอบแบบไปข้ำงหน้ำสำมำรถท ำก ำไรต่อ  3 เดือน ได้ในระดับสูงถึง         
ร้อยละ 130 และ 140 ตำมล ำดับ และมีค่ำควำมแม่นย ำโดยรวมเท่ำกับร้อยละ 72.00 และ 80.39 ตำมล ำดับ แสดงให้เห็นว่ำกำรลงทุน
ด้วยระบบอัตโนมัติเพื่อกำรซื้อขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซีโดยใช้อัลกอริทึมกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำย
สำมำรถสร้ำงผลตอบแทนได้มำกกว่ำนักลงในทุนตลำด 
 

ค ำส ำคัญ:  อัลกอริทึมกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำย  ระบบอัตโนมัติเพื่อกำรซื้อขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซี  
คริปโทเคอร์เรนซี 
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Abstract 
At present, perpetual futures contracts on cryptocurrency trading still face the risk of ruin. Therefore, this 

research was conducted with the objectives of creating an algorithm of multiple indicators to predict the trading 
positions, developing the computer program for generating trading strategies, creating the automatic system for 
cryptocurrency perpetual futures contract trading, and measuring the financial performance of the automatic 
trading system. The financial performance measurement was divided into two parts: a backward test, which 
involved evaluating historical data over a 3-month period, and a forward test, which involved testing system 
using current real trading data during a 3-month period. The total testing duration was 6 months. The results 
revealed that both the backward and the forward tests achieved a 3-month profitability efficiency of 130% and 
140%, respectively. The overall accuracy rates were 72.00% and 80.39%, respectively. It has been shown that 
investing with the automatic system for perpetual futures contracts on cryptocurrency trading using the algorithm 
of multiple indicators to predict the trading positions has the potential to generate greater returns than the 
general traders. 
 

Keywords:   Algorithm of multiple indicators to predict the trading positions, Automatic system for perpetual 
futures contracts on cryptocurrency trading, Cryptocurrency 
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1) บทน ำ 
คริปโทเคอร์เรนซี (cryptocurrency) คือ สกุลเงินเข้ำรหัส 

ซึ่งเป็นสินทรัพย์ดิจิทัลที่ไม่สำมำรถจับต้องได้  ใช้เทคโนโลยี 
บล็อกเชน  (blockchain technology) ในกำรบันทึกข้อมูล
ธุรกรรม (transaction data) ทั้งหมดที่เกิดขึ้น โดยเทคโนโลยี
บล็อกเชนเป็นเทคโนโลยีที่ปฏิวัติกำรบันทึกข้อมูลแบบเดิมจำก
กำรอำศัยคนกลำงท่ีมีควำมน่ำเช่ือถือในกำรบันทึกข้อมูลแต่ละชุด
ข้อมูลอย่ำงเป็นอิสระต่อกัน  สู่กำรบันทึกข้อมูลรูปแบบใหม่           
ที่อำศัยตัวกลำงที่เป็นเครือข่ำย (network system) ที่เช่ือมโยง
คอมพิวเตอร์จำกผู้คนทั่วทั้งโลกในกำรบันทึกข้อมูล โดยทุกชุด
ข้อมูลจะถูกสร้ำงควำมสัมพันธ์ให้เช่ือมโยงกันด้วยกำรสร้ำง
ลำยเซ็นดิจิทัลเสมือนกำรสร้ำงห่วงโซ่ที่ผูกทุกชุดข้อมูลเอำไว้
อย่ำงแน่นหนำเพื่อท ำให้ชุดข้อมูลเหล่ำนี้กลำยเป็นชุดข้อมูล          
ที่เช่ือถือได้อย่ำงสมบูรณ์ [1] 

กำรซื้อขำยหรือกำรเทรด (trade) คริปโทเคอร์เรนซีเป็นกำร
ลงทุนทั้งในรูปแบบกำรลงทุนระยะยำวและกำรลงทุนในรูปแบบ
เก็งก ำไร ซึ่งกำรลงทุนทั้งสองรูปแบบมีสภำพคล่องสูง (high 
liquidity) โดยกำรลงทุนระยะยำวจะเป็นกำรลงทุนในตลำด 
กำรซื้อขำยแบบทันที (SPOT market: SP) [2] และกำรฝำกเพื่อ
ผลตอบแทน (Earn Dividend: ED) [3] ส่วนกำรลงทุนในรูปแบบ
เก็งก ำไรมีกำรลงทุนหลำยรูปแบบ เช่น ตัวเลือกคริปโท (Crypto 
Option: CO) [4] กำรซื้อขำยแบบสร้ำงสภำพคล่อง (Liquidity 
Farming: LF) [5] กำรซื้อขำยสัญญำแลกเปลี่ยน คริปโทเคอร์เรนซี
แบบก ำหนดเวลำ (Swap Futures Contract: SFC) และกำรซื้อ
ขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซี (Perpetual Futures 
Contract: PFC) [6] เป็นต้น 

กำรเทรดแบบ PFC เป็นกำรลงทุนท่ีมีข้อดี ดังนี้ 1) กำรเข้ำถึง
ตลำดแบบหลำยคู่สกุล ตัวอย่ำงกระดำนกำรซื้อขำย (trading 
board)  อ ย่ ำ ง เ ช่ น  ไ บ แ น น ซ์  (Binance Cryptocurrency 
Exchange: BX) ได้ให้บริกำรเทรดในหลำกหลำยคู่สกุลเงินดิจิทัล 
เช่น บิตคอยน์ (Bitcoin: BTC) อีเธอเรียม (Ethereum: ETH) 
ไบแนนซ์คอยน์ (Binance Coin: BNB) และอื่น ๆ นักลงทุน
สำมำรถเข้ำถึงตลำดที่กว้ำงขึ้นและมีโอกำสในกำรท ำก ำไรจำก
ควำมเคลื่อนไหวของรำคำสกุลเงินดิจิทัลต่ำง ๆ 2) สำมำรถท ำ
ก ำไรจำกกำรเทรดทั้งในทิศทำงรำคำขำขึ้นและรำคำขำลง 
กล่ำวคือ นักลงทุนสำมำรถท ำก ำไรจำกกำรซื้อ  (long) หรือ          
กำรขำยที่ยังไม่มีครอบครอง (short) ในตลำดคริปโทเคอร์เรนซไีด้ 
3) ควำมยืดหยุ่นในกำรเลือกขนำดกำรเทรดจะช่วยให้นักลงทุน

สำมำรถปรับขนำดกำรเทรดได้ตำมควำมเหมำะสมและ               
ควำมเสี่ยงที่พร้อมรับได้ นักลงทุนสำมำรถก ำหนดกำรเทรด 
ขนำดเล็กหรือใหญ่ตำมต้องกำร  และ 4) ควำมรวดเร็วและ            
ควำมน่ำเชื่อถือและมีกำรปรับปรุงระบบอย่ำงสม่ ำเสมอ นักลงทุน
สำมำรถเข้ำถึงกำรซื้อขำยได้อย่ำงรวดเร็วและมีควำมมั่นใจ          
ในควำมปลอดภัยของทรัพย์สินของตนเองได้ [7] 

กำรลงทุนคริปโทเคอร์เรนซีมีข้อพิจำรณำในกำรลงทุนที่ 
นักลงทุนต้องให้ควำมส ำคัญเป็นอย่ำงมำกเพื่อจะได้ผลตอบแทน
จำกกำรลงทุนอย่ำงต่อเนื่องในระยะยำวโดยไม่เกิดควำมเสี่ยง 
ในกำรล้มละลำยจำกกำรลงทุน  (Risk of Ruin: RoR) ได้แก่  
กำรจัดกำรควำมเสี่ยง (risk management) [8] กำรจัดกำรเงิน
ลงทุน (money management) [9] รวมถึงกำรเทรดแบบ PFC 
ต้องกำรก ำหนดตัวแปรต่ำง ๆ ในกำรตั้งค่ำในกำรท ำธุรกรรมด้วย
ควำมระมัดระวัง ซึ่งมีผลต่อกำรเกิดเหตุกำรณ์บังคับให้ช ำระบัญชี 
(liquidation) ได้แก่ ปริมำณกำรซื้อขำย (volume) ขนำดของ
ต ำแหน่งรำคำที่เปิด (position size) ควำมคงเหลือ (margin) 
อัตรำทดค่ำเงิน (leverage) และต ำแหน่งรำคำเปิดและปิด 
(position-long position, short position) 

กำรเกิดกระบวนกำรที่ต ำแหน่งรำคำปิดของนักลงทุนถูกปิด 
(closed position) ออกจำกตลำดโดยอัตโนมัติ หรือที่เรียกว่ำ 
liquidation เป็นกำรป้องกันกำรขำดทุนที่มำกเกินไปในบัญชี
ของนักลงทุนที่ไม่สำมำรถรองรับกำรขำดทุนเพิ่มเติม  และ
ค่ำใช้จ่ำยอื่น ๆ จะถูกบังคับให้ปิดต ำแหน่งทันทีเมื่อมูลค่ำของ
ต ำแหน่งลดลงถึงระดับที่ก ำหนดไว้ในระบบ (liquidation price) 
สัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซีที่นักลงทุนถือครองจะถูก
ขำยในตลำดเพื่อช ำระหนี้ตำมค่ำ liquidation ที่เกิดขึ้น ถือเป็น
เรื่องส ำคัญในกำรซื้อขำยเงินทุนเป็นเงินยำวหรือกำรเทรด            
ในรูปแบบของเงินกู้ ซึ่งนักลงทุนจะต้องรับควำมเสี่ยงที่จะเกิด
ควำมสูญเสียทั้งมูลค่ำตั้งต้นและมำกกว่ำมูลค่ำตั้งต้นได้ อีกท้ังยัง
ส่งผลต่อตลำดโดยรวมเนื่องจำกกำรขำยที่ต้องท ำในกระบวนกำร 
liquidation สำมำรถส่งผลกระทบต่อรำคำของคริปโทเคอร์เรนซี
และควำมเคลื่อนไหวของตลำดได้ [10] จำกรูปที่ 1 เป็นรำยงำน
ประมำณกำรควำมเสียหำยจำกกำร liquidation จำกนักลงทุน
จ ำนวน 33,567 รำย ในตลำดคริปโทเคอร์เรนซีทั่วโลก ซึ่งรวม
มูลค่ำควำมเสียหำยต่อวันถึง 88.3 ล้ำนเหรียญสหรัฐ (USD) [11] 
แสดงให้เห็นว่ำกำร liquidation นักลงทุนต้องให้ควำมส ำคัญ
เป็นอย่ำงมำกในกำรป้องกันควำมเสี่ยงต่อกำรสูญเสียเงินลงทุน
ทั้งหมดได้จำกกำรเทรดแบบ PFC  
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รูปที่ 1 : ควำมเสียหำยจำกกำร liquidation (มูลค่ำควำมเสียหำยตอ่วันเท่ำกับ 88.3 ล้ำนเหรียญสหรัฐ) 
 

กำรป้องกันกำร liquidation สำมำรถท ำได้โดยกำรก ำหนด
สัดส่วนที่เปรียบเทียบระหว่ำง “ควำมเสี่ยง” เป็นจ ำนวนเงิน 
ที่ต้องสูญเสีย กับ “รำงวัลตอบแทน” เป็นจ ำนวนเงินที่จะได้รับ 
ที่คุ้มค่ำต่อกำรที่จะเสี่ยงเข้ำไปลงทุนในแต่ละครั้งหรือไม่ หรือ
เรียกอีกอย่ำงว่ำ “สัดส่วนรำงวัลควำมเสี่ยง” (Risk Reward 
Ratio: RRR) ซึ่งเป็นกำรยอมขำดทุนเป็นจ ำนวนเงินที่นักลงทุน
รับได้ก่อนที่จะมีกำร liquidation เกิดขึ้น ดังนั้น ในกำรเข้ำเทรด
แต่ละครั้ง นักลงทุนจะต้องก ำหนดจุดของกำรขำดทุน (Stop 
Loss: SL) ที่เป็นไปได้ ในขณะที่จะต้องก ำหนดเป้ำหมำยกำรท ำ
ก ำไร (Take Profit: TP) ตำมเป้ำหมำยรำคำที่สมเหตุสมผล 
ซึ่งกำรก ำหนด RRR ไว้ล่วงหน้ำนั้นจะท ำให้นักลงทุนสำมำรถ
ลงทุนได้อย่ำงเป็นระบบ [12] 

นอกจำกนี้ ในปัจจุบันนักลงทุนได้มีกำรใช้หลักกำรพยำกรณ์
อนุกรมเวลำด้วยกำรพัฒนำตัวแบบกำรเรียนรู้ของเครื่อง 
(machine learning model) ม ำ ใ ช้ ท ำ น ำย ก ำรล งทุ น ใน
หลำกหลำยผลิตภัณฑ์กำรเงินและกำรลงทุน โดยเฉพำะ               
กำรน ำมำใช้ในกำรลงทุนเกี่ ยวกับคริปโทเคอร์ เรนซี  เช่น          
กำรเรียนรู้ เชิงลึก (Deep Neural Networks: DNN) ตัวแบบ
ท ำนำยด้วยหน่วยควำมจ ำระยะสั้น-ระยะยำว (Long Short-
Term Memory: LSTM) หน่วยโครงข่ำยประตูวกกลับ (Gated 
Recurrent Unit: GRU) โครงข่ำยประสำทเทียมแบบสังวัตนำ
กำร ช่ั วค รำว  (Temporal Convolutional Network: TCN)           
ตัวแบบท ำนำยที่ปรำศจำกหน่วยควำมจ ำ (Memory-Free 
Prediction Models: MFP) กำรสุ่มแบบป่ำ (Random Forest: 
RF) กำรจัดประเภทแบบเกรเดียนต์ขยำยก ำลัง (Gradient 

Boosting Classifier: GBC) ตั วแบ บกำรถดถอย ลอจิ ส ติ ก 
(Logistic Regression Mode: LRM) เป็ นต้น  [13] ซึ่ งอำศั ย          
กำรท ำนำยข้อมูลแนวโน้มทิศทำงของรำคำในลักษณะข้อมูล
อนุกรมเวลำ (time series data) [14] ซึ่ งข้อมูลต่ำง ๆ ของ
ข้อมูลทำงด้ำนรำคำคริปโทเคอร์เรนซีได้ถูกบันทึกโดยผู้ให้บริกำร
แพลตฟอร์ม TradingView.com ซึ่งเป็นข้อมูลกำรเงิน (financial 
data platform) ที่มีประสิทธิภำพสูง [15] ซึ่งกำรน ำ machine 
learning model มำใช้ล งทุ น เกี่ ย วกั บ ค ริป โท เคอร์ เรน ซี              
ในปัจจุบันยังไม่ประสบควำมส ำเร็จเท่ำที่ควร [16] เนื่องจำก          
นักลงทุนยังคงเกิดเหตุกำรณ์ liquidation ขึ้นเป็นจ ำนวนมำก 
(รูปที่ 1) เนื่องจำกขั้นตอนกระบวนกำรเรียนรู้เครื่องจักรให้เกิด
ควำมแม่นย ำในกำรท ำนำยต้องอำศัยข้อมูลรำคำซื้อขำยในระดับ
รำคำปั จจุบั น  (real time data) ซึ่ งกำรใช้  real time data        
จะท ำให้เกิดกำรวำดซ้ ำของกรำฟแสดงผลรำคำที่ผิดเพี้ยน 
(repainting) คือ กำรแสดงค่ำสัญญำณกำรซื้อขำยไม่ตรงกับ
ควำมเป็นจริงที่ต้องกำรจะมีพฤติกรรมกำรเปลี่ยนแปลงสัญญำณ
ตลอดเวลำ [17] แต่ถ้ำขั้นตอนกระบวนกำรเรียนรู้เครื่องจักร ไม่
ใช้real time data ก็จะท ำให้ควำมแม่นย ำในกำรท ำนำยลดลง 
ดังนั้น กำรท ำนำยจุดซื้อขำยด้วยตัวช้ีวัดที่หลำกหลำยอำจจะให้
ควำมแม่นย ำมำกกว่ำ machine learning model 

จำกควำมเป็นมำและควำมส ำคัญของปัญหำข้ำงต้น สรุปได้ว่ำ 
ในปัจจุบันกำรซื้อขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซี 
(Perpetual Futures Contract: PFC) ขอ งนั ก ล งทุ น ยั งค ง
ประสบปัญหำเกิดควำมเสี่ยงในกำรล้มละลำยจำกกำรลงทุน (risk 
of ruin) เนื่องมำจำกกำร liquidation โดยสำเหตุหลักมำจำก
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กำรก ำหนดค่ำตัวแปรในกำรลงทุนไม่เหมำะสม ได้แก่ สัดส่วน
รำงวั ลควำม เสี่ ย ง  (Risk Reward Ratio: RRR) กำรจั ดกำร                 
ควำมเสี่ยง (risk management) กำรจัดกำรเงินลงทุน (money 
management) ปริมำณ กำรซื้ อขำย (volume) ขนำดของ
ต ำแหน่งรำคำที่เปิด (position size) อัตรำทดค่ำเงิน (leverage) 
ต ำแหน่งรำคำเปิดและปิด  (position-long position, short 
position) และค่ำควำมคลำดเคลื่อนระหว่ำงรำคำเปิดและปิดที่
ต้องกำรกับรำคำเปิดและปิดทีไ่ด้จริง (slippage) 
 

2) วัตถุประสงค์ของกำรวิจัย 
1. เพื่อสร้ำงอัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติ         

ช้ีวัดที่หลำกหลำย 
2. เพื่อพัฒนำโปรแกรมคอมพิวเตอร์ส ำหรับสร้ำงกลยุทธ์         

กำรซื้อขำย 
3. เพื่อพัฒนำระบบอัตโนมตัิเพื่อกำรซื้อขำยสญัญำแลกเปลีย่น 

คริปโทเคอร์เรนซ ี
4. เพื่อวัดประสิทธิภำพด้ำนกำรเงินของระบบอัตโนมัติเพื่อ

กำรซื้อขำย 
 

3) ทฤษฎีและงำนวิจัยท่ีเกี่ยวข้อง 
3.1) ตัวช้ีวัดทางเทคนิค (Technical Indicator) 

กำรก ำหนดต ำแหน่งรำคำเปิดและปิด (position) ทั้งทิศทำง
รำคำขำขึ้น (long position) และทิศทำงรำคำขำลง (short 
position) เป็นปัจจัยที่ส ำคัญในกำรสร้ำงผลก ำไรระยะยำว          
กำรก ำหนด position ที่ แม่นย ำจะช่วยให้นักลงทุน ได้ รับ
ผลตอบแทนจำกกำรลงทุนที่ดีในระยะยำว และมีผลต่อกำรได้
อัตรำกำรชนะ (win rate) ที่มีประสิทธิภำพ [18] และสำมำรถ
ท ำได้โดยกำรท ำนำยทิศทำงของรำคำ (price direction) ของ
ตลำดด้วยตัวช้ีวัดทำงเทคนิค (technical indicator) ซึ่งแบ่งได้
เป็น 4 กลุ่มตัวช้ีวัด ได้แก่ 

3.1.1) ตัว ช้ีวัดทางเทคนิคแบบโมเมนตัม (Momentum 
Indicator) เป็นตัวช้ีวัดที่แสดงควำมแตกต่ำงระหว่ำงรำคำปิด
ของแท่งเทียนปัจจุบันเปรียบเทียบกับรำคำปิดล ำดับที่ N ของ
แท่งเทียนก่อนหน้ำที่ผ่ำนไปแล้ว ซึ่งจะอ้ำงถึงรำคำที่เคลื่อนไหว
อย่ำงต่อเนื่องจนสำมำรถแสดงเป็นแนวโน้มได้อย่ำงชัดเจน โดย
แสดงถึงแนวโน้มขำขึ้น (bullish) เมื่อรำคำขึ้นอย่ำงต่อเนื่อง หรือ
แสดงถึงแนวโน้มขำลง (bearish) เมื่อรำคำลงอย่ำงต่อเนื่อง [19] 
ตัวช้ีวัดทำงเทคนิคแบบโมเมนตัมที่ได้รับควำมนิยมจำกนักลงทุน

ในปัจจุบั น  เช่น  ดั ชนีควำมแข็ งแรงของตลำด (Relative 
Strength Index: RSI) [20] ดัชนีสุ่มกำรแกว่งไหว (Stochastic 
Momentum Index: SMI) [21] ตัว ช้ีวัด ช่วงเปอร์เซ็นต์ของ           
วิล เลี ยมส์  (Williams Percent Range Indicator: Williams 
%R) [22] ตัวช้ีวัดกำรแกว่งไหวแบบเยี่ยมยอด (Awesome 
Oscillator: AO) [23] ดัชนีควำมแรงของสมรรถนะ (True 
Strength Index: TSI) [24] และดัชนีกระแสเงิน (Money Flow 
Index: MFI) [25] เป็นต้น 

3.1.2) ตัวช้ีวัดทางเทคนิคแบบความผันผวน (Volatility 
Indicator) เป็นตั ว ช้ีวัดที่ จะประเมินรำคำด้ วยกำรวัดค่ ำ                   
ควำมผันผวนของรำคำในตลำด ซึ่งแนวโน้มขำขึ้นที่แข็งแกร่ง              
จะช้ีถึงกำรลดลงของควำมผันผวน ในขณะที่แนวโน้มขำลงที่
แข็งแกร่งจะช้ีถึงกำรเพิ่มขึ้นของควำมผันผวน แนวโน้มของกำรที่
จะเกิดจุดกลับตัวของรำคำนั้นก็จะเกิดขึ้นเมื่อควำมผันผวน
เพิ่มขึ้น ตัวช้ีวัดทำงเทคนิคแบบควำมผันผวนที่ได้รับควำมนิยม
จำกนักลงทุนในปัจจุบัน เช่น ตัวช้ีวัดช่วงจริงเฉลี่ย (Average 
True Range Indicator: ATR) [26] 

3.1.3) ตัวช้ีวัดทางเทคนิคแบบแนวโน้ม (Trend Indicator) 
เป็นตัวช้ีวัดที่ใช้วัดทิศทำงหรือแนวโน้มควำมเคลื่อนไหวของรำคำ
สินทรัพย์ต่ำง ๆ ในตลำด ซึ่งตัวช้ีวัดทำงเทคนิคแบบแนวโน้มที่ได้ 
รับควำมนิยม เช่น ตัวช้ีวัดค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ช้ีวัดกำรกลับตัวของ
รำคำ (Moving Average Convergence Divergence: MACD) 
[27] ดัชนีค่ำเฉลี่ยทิศทำงของรำคำ  (Average Directional 
Movement Index: ADX) [28] และตัวช้ีวัดค่ำเฉลี่ยเลขช้ีก ำลัง
สำมเท่ำ (Triple Exponential Average: TEMA) [29] เป็นต้น 

3 .1 .4 ) ตั ว ช้ี วั ด ท าง เท ค นิ ค แ บ บ ป ริ ม าณ  (Volume 
Indicator) เป็นตัวช้ีวัดอัตรำกำรซื้อขำยในช่วงเวลำที่ก ำหนด  
ซึ่งนักลงทุนที่ ใช้ตัวช้ีวัดประเภทนี้จะมีควำมเช่ือว่ำตัวช้ีวัด
สำมำรถช่วยลดควำมเสี่ยงในกำรลงทุน  เช่น ดัชนีแรง (Force 
Index: FI) [30] และตัวช้ีวัดสถำนกำรณ์ของปริมำณ (Volume 
Profile Indicator: VP) [31] เป็นต้น 

โดยตัวช้ีวัดทำงเทคนิคเหล่ำนี้ได้มำจำกกำรค ำนวณทำง
คณิตศำสตร์ที่อ้ำงอิงข้อมูลในอดีตของรำคำและปริมำณกำรเทรด
สินทรัพย์หรือกำรจับคู่รำคำของคริปโทเคอร์เรนซีนั้น ๆ ในตลำด 
เพื่อคำดกำรณ์กำรเคลื่อนไหวของรำคำในอนำคต [16], [18] 
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4) วิธีกำรทดลอง 
4.1) วิธีด าเนินการวิจัย  

กำรศึกษำครั้งนี้ เป็นกำรวิจัยเชิงทดลอง (experimental 
research) แบ่งกำรด ำเนินกำรวิจัยเป็น 4 ขั้นตอน ดังนี ้

4.1.1) การสร้างอัลกอริทึมส าหรับการท านายจุดซื้อขายเชิง
มิติ ช้ีวัดที่หลากหลาย  ใช้ TradingView application ในส่วน
ของกรำฟรำคำแบบเรียลไทม์ (real time chart) และตัวช้ีวัด
ส ำเร็จรูป (indicator application) ร่วมกับกำรสร้ำงอัลกอริทึม
ส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำย ซึ่งเป็น
แพลตฟอร์มที่ถูกสร้ำงขึ้นเพื่อสนับสนุนนักลงทุนด้วยเครื่องมือ
กำรซื้อขำย ได้แก่ กรำฟรำคำแบบเรียลไทม์ ตัวช้ีวัดส ำเร็จรูป 
กำรทดสอบกลยุทธ์กำรซื้อขำยย้อนหลัง (backward trading 
strategy testing) และพื้นที่แลกเปลี่ยนควำมคิดเห็น (social 
features) ที่นักลงทุนและนักวิเครำะห์สำมำรถแสดงควำม
คิดเห็นเกี่ยวกับกำรลงทุนในสินทรัพย์ได้อย่ำงเปิดกว้ำง [15] โดย
อัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำย
เป็นอัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำยที่ถูกสร้ำงขึ้นมำใหม่
โดยผู้วิจัยเอง 

4.1.2) การพัฒนาโปรแกรมคอมพิวเตอร์ส าหรับสร้างกลยุทธ์
การซื้อขาย ใช้ Pine Script editor application ในกำรพัฒนำ
โปรแกรมคอมพิวเตอร์ส ำหรับสร้ำงกลยุทธ์กำรซื้อขำย  ซึ่งเป็น
เครื่องมือแก้ไขพัฒนำโปรแกรมคอมพิวเตอร์ทำงกำรเงินด้วย
ภำษำโปรแกรม เป็นเครื่องมือหมวดหนึ่งของ TradingView 
application ใช้ในกำรสร้ำงภำษำสคริปต์ (script language) 
ส ำหรับกำรวิเครำะห์ สร้ำงกรำฟรำคำ สร้ำงโปรแกรมซื้อขำย
อัตโนมัติติดตำมควำมเปลี่ยนแปลงของข้อมูลสกุลเงินต่ำง ๆ 
ในช่วงเวลำที่ต้องกำร และพัฒนำตัวช้ีวัดและเทคนิคที่ซับซ้อน 
[32] 

4.1.3) การพัฒนาระบบอัตโนมัติเพื่อการซื้อขายสัญญา 
แลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซี ใช้ TradingView alert application 
เกี่ยวกับสัญญำณข้อควำม (signal notification) ร่วมกับกำร
พัฒนำระบบอัตโนมัติเพื่อกำรซื้อขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโท
เคอร์ เรน ซี  เป็ น เค รื่ อ งมื อห มว ดห นึ่ งขอ ง TradingView 
application ใช้ในกำรสร้ำงก ำหนดกำรแจ้งเตือนล่วงหน้ำเมื่อ
ทรำบเหตุกำรณ์รำคำที่ก ำหนดไว้ในกรำฟรำคำแบบเรียลไทม์ 
โดยถ้ำหำกเกิดเหตุกำรณ์ตำมเง่ือนไขที่ก ำหนดไว้ในกำรตั้งค่ำ
(alert setting) ระบบจะส่งกำรแจ้งเตือนไปยังผู้ใช้ผ่ำนช่องทำง 
ที่ก ำหนดไว้  เช่น อี เมล (email) แอปพลิเคชันไลน์  (LINE) 

สัญญำณข้อควำม (signal notification) เป็นต้น เพื่อแจ้งเตือน
ให้ผู้ใช้ทรำบเกี่ยวกับเหตุกำรณ์ที่เกิดขึ้นในตลำดได้ทันท่วงที และ
นักลงทุนสำมำรถตรวจสอบสถำนะตลำดและกระบวนกำรซื้อ
ขำยได้สะดวกและรวดเร็ว ท ำให้สำมำรถท ำก ำไรหรือหลีกเลี่ยง
ควำมเสี่ยง [33] 

นอกจำกนี้ ยังมีกำรน ำ Finandy application ซึ่งเป็นกำรใช้
งำนเทคโนโลยีทำงกำรเงิน (finandy) ผ่ำนทำง API (Application 
Programming Interface) ทีม่ีควำมสำมำรถในกำรเชื่อมต่อและ
แลกเปลี่ยนข้อมูลระหว่ำง application ที่แตกต่ำงกันในกำรซื้อ
ขำยทำงกำรเงิน เช่น หุ้น ตรำสำรอนุพันธ์ เงินสด สกุลเงิน หรือ
สิ นท รั พ ย์ ดิ จิ ทั ล ได้  โด ย เช่ื อม โย งกั บ  TradingView alert 
application [34] แล ะน ำ  Binance API application ซึ่ ง เป็ น
เทคโนโลยีที่ใช้เช่ือมต่อและแลกเปลี่ยนข้อมูลระหว่ำง application 
หรือโปรแกรมต่ำง ๆ กับแพลตฟอร์มกำรซื้อขำยสกุลเงินดิจิทัล 
Binance ผ่ำนทำง API ของแพลตฟอร์ม Binance กำรใช้งำน 
Binance API application ช่วยพัฒนำควำมสำมำรถในกำร
เข้ำถึงข้อมูลตลำดและท ำกำรซื้อขำยสกุลเงินดิจิทัลในรูปแบบที่
เป็นไปตำมเง่ือนไขและกำรควบคุมของผู้พัฒนำได้ โดยสำมำรถ
เชื่อมโยงกับ Finandy application ได้ [35] 

4.1.4) การวัดประสิทธิภาพด้านการเงินของระบบอัตโนมัติ
เพื่อการซื้อขายสัญญาแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซี มีกำรน ำ 
TradingView application มำใช้ในส่วนของกำรทดสอบกลยุทธ์
ก ำ รซื้ อ ข ำย ย้ อ น ห ลั ง  (backward test) ร่ ว ม กั บ ก ำ ร วั ด
ประสิทธิภำพด้ำนกำรเงินของระบบอัตโนมัติเพื่อกำรซื้อขำย
สัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซี (forward test) 

 

 
 

รูปที่ 2 : วธิีด ำเนินงำนวจิัย 
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4.2) ตัวช้ีวัดที่ใช้ในการสร้างอัลกอริทึมส าหรับการท านายจุดซื้อ
ขายเชิงมิติช้ีวัดที่หลากหลาย 

ตัวช้ีวัดที่ใช้ในกำรสร้ำงอัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อ
ขำยเชิงมิติ ช้ีวัดที่หลำกหลำย ประกอบด้วย 7 ตัวช้ีวัด โดย
ประยุกต์ใช้ตัวช้ีวัดที่ท ำหน้ำที่แตกต่ำงกันมำพัฒนำอัลกอริทึม
ส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำย 4 กลุ่ม
ตัวช้ีวัด ได้แก่ ตัวช้ีวัดทำงเทคนิคแบบโมเมนตัม ตัวช้ีวัดทำง
เทคนิคแบบควำมผันผวน ตัวช้ีวัดทำงเทคนิคแบบแนวโน้ม และ
ตัวช้ีวัดทำงเทคนิคแบบปริมำณ ซึ่งจะใช้ในกำรตัดสินใจร่วมกัน
ก ำหนดจุดท ำนำยจุดซื้อขำย จำกกำรทดสอบแบบย้อนหลัง 
(backward test) บนกรอบเวลำ 15 นำที ภำยในระยะเวลำ 
 3 เดือน พบว่ำ ตัวช้ีวัดทั้ งหมด 7 ตัว ควำมสำมำรถท ำนำย
แนวโน้มรำคำถูกต้อง (Win ratio : %win) > 40% ต่อเดือน ซึ่ง
เพียงพอต่อกำรท ำก ำไรได้ในระยะยำว แสดงดังตำรำงที่ 1 
 
ตำรำงที่ 1 : ตัวชีว้ัดที่ใช้ในกำรสร้ำงอัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำย

เชิงมิติชี้วัดที่หลำกหลำย 

ชื่อตัวชี้วดั ชื่อย่อ 
ประเภท
ตัวชี้วดั 

หน้าที่ 

Force index FI volume 
indicator 

entry position 

Moving average 
convergence 
divergence 

MACD trend 
indicator 

entry position 

Relative strength 
index 

RSI momentum 
indicator 

entry position 

Volatility indicator VT volatility 
indicator 

entry position 

Commodity 
channel index 

CCI trend 
indicator 

entry position 

Stochastic 
oscillator 

STO momentum 
indicator 

entry position 

Average true range ATR volatility 
indicator 

stop loss 
position 

 
จำกตำรำงที่ 1 กลุ่มตัวช้ีวัดทั้งหมด 7 ตัว จะท ำหน้ำที่ใน 2 

ลั กษณ ะ ได้ แก่  entry position และ  stop loss position 
ตัวช้ีวัดที่ช่วยกันท ำหน้ำที่  entry position ได้แก่ FI, MACD, 
RSI, VT, CCI และ STO ส ำหรับตัวช้ีวัดที่ท ำหน้ำที่ stop loss 
position คือ ATR 

หน้ำที่ entry position สำมำรถพิจำรณำสัญญำณกำรซื้อ
ขำยได้จำก 3 ปัจจัย ได้แก่ 1) ปริมำณกำรซื้อขำย (volume)  
2) แนวโน้มรำคำ (trend) และ 3) ควำมผันผวนของรำคำซื้อขำย 
(volatility) กล่ำวคือ เมื่อปริมำณกำรซื้อขำยที่มำกกว่ำปกติ 
เป็นสัญญำณของกำรเกิดแนวโน้มควำมต้องกำรซื้อหรือขำย 
ของตลำดที่มีมำกขึ้นหรือลดลงจำกปกติ [31] และแนวโน้ม 
รำคำขึ้นหรือลงที่ผิดปกติเป็นสัญญำณของกำรเกิดแนวโน้ม 
ควำมต้องกำรซื้อหรือขำยของตลำดที่มีมำกขึ้นหรือลดลง [36] 
รวมถึงควำมผันผวนของรำคำซื้อหรือรำคำขำยที่ ไม่ปกติ 
เป็นสัญญำณของกำรเกิดแนวโน้มควำมต้องกำรซื้อหรือขำยของ
ตลำดที่มีมำกขึ้นหรือลดลง [37] อย่ำงไรก็ตำม กำรพิจำรณำ
สัญญำณกำรซื้อขำยจะต้องพิจำรณำทั้ง 3 ปัจจัยร่วมกัน ถึงแม้ว่ำ
ตัวช้ีวัดแต่ละตัวจะมีประสิทธิภำพในกำรใช้งำนที่สูง แต่ก็ยังมี
จุดอ่อนอยู่ถ้ำน ำตัวช้ีวัดแต่ละตัวไปใช้งำนโดยล ำพัง ตัวอย่ำงเช่น 
ตลำดในภำพรวมไม่ได้ต้องกำรซื้อขำย ในขณะนั้นมีปริมำณกำร
ซื้อขำยเพิ่มมำกขึ้น แต่รำคำซื้อขำยอำจไม่เพิ่มขึ้น ซึ่งเกิดจำกนัก
ลงทุนรำยใหญ่ขำยสินทรัพย์ออกมำจ ำนวนมำกเพื่อท ำก ำไรใน
รำคำที่นักลงทุนรำยนั้นพอใจ จึงท ำให้รำคำไม่สูงขึ้นจริง หรือใช้
กลยุทธ์วำงกับดักคุณค่ำ (value trap) คือกำรก ำหนดแนวโน้ม
รำคำหรือควำมผันผวนของรำคำแบบหลอก ๆ โดยก ำหนดให้
รำคำสูงหรือต่ ำกว่ำปกติ แต่ปริมำณกำรซื้อขำยที่ไม่เกิดขึ้นจริง 
[38] เป็นต้น 

นอกจำกน้ี กำรพิจำรณำปัจจัยด้ำนโมเมนตัม (momentum) 
ซึ่งใช้ส ำหรับตรวจจับอัตรำกำรเปลี่ยนแปลงหรือควำมเร็วของ
กำรเคลื่อนไหวของรำคำสินทรัพย์ที่สนใจ เพื่อให้ทรำบว่ำภำวะ
ตลำดมีกำรซื้ อมำกเกิน ไป  (overbought) หรือมี กำรขำย 
มำกเกินไป (oversold) หรือไม่ [39] 

ดังนั้น กำรใช้ตัวช้ีวัดทั้งหมด 7 ตัว กำรท ำนำยจุดซื้อขำย 
เป็นกำรเฝ้ำติดตำมเพื่อหำโอกำสที่เหมำะสมในกำรลงทุนที่จะ 
ท ำให้นักลงทุนสำมำรถท ำก ำไรได้ต้องอยู่ในสภำวะตลำดที่มี
ปริมำณกำรซื้อขำยที่เหมำะสม แนวโน้มรำคำเป็นไปในทิศทำง 
ที่ถูกต้อง (ปริมำณซื้อมำกกว่ำขำย รำคำควรที่จะเพิ่มขึ้น 
ในทำงกลับกัน ปริมำณซื้อน้อยกว่ำขำย รำคำควรที่จะลดลง) 
และควำมผันผวนของรำคำควรจะไม่ปกติถ้ำเกิดภำวะรำคำที่
เพิ่มขึ้นหรือลดลง และกำรก ำหนด stop loss เป็นกำรป้องกัน 
กำรล้มละลำยจำกกำรลงทุนด้วย 
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4.3) การก าหนดค่าตัวแปรในการลงทุนให้เหมาะสมที่สุด 
4.3.1) ตัวแปรพื้นฐาน ประกอบไปด้วยตัวแปรที่ เป็น

ค่ำคงท่ี จ ำนวน 3 ตัวแปร ดังนี้  
1) สกุลเงินท่ีใช้ลงทุน (currency) ได้แก่ USDT โดย Tether 

(USDT) เป็นคริปโทเคอร์เรนซีที่เรียกว่ำ เงินที่มั่นคง (stable 
coin) เนื่องจำกมูลค่ำของ USDT เทียบเท่ำของสกุลเงินดอลล่ำ
สหรัฐ [40] 

2) สินทรัพย์หรือสกุลเงินที่ได้ลงทุน (asset) ได้แก่ ETH โดย 
Ethereum (ETH) เป็นหนึ่งในสกุลเงินดิจิทัลที่มีควำมนิยมและ
ได้รับควำมสนใจมำกที่สุดในวงกว้ำงของตลำดสกุลเงินดิจิทัลใน
ปัจจุบัน และมีควำมผันผวนต่ ำกว่ำ Bitcoin (BTC) [40] 

3) กรอบเวลำ (Time Frame: TF) ได้แก่ TF 15 นำที ซึ่ง
เป็นกรอบเวลำที่สำมำรถท ำ backward test ข้อมูลย้อนหลังได้
ประมำณ 3 เดือน 

4.3.2) ตัวแปรสัดส่วนรางวัลความเสี่ยง การจัดการความเสี่ยง 
และการจัดการเงินลงทุน กำรศึกษำครั้งนี้ได้ใช้ค่ำตัวแปรสัดส่วน
รำงวัลควำมเสี่ยง (Risk Reward Ratio : RR) ในอัตรำ 1 : 2 เท่ำ 
(ค่ำ RR = 2 โดย Risk = 1, Reward = 2) หรือเรียกอีกอย่ำงว่ำ
มี payoff ratio = 2 [41] ซึ่งถือว่ำเหมำะสมส ำหรับกำรลงทุนใน
ตลำดคริปโทเคอร์เรนซ ี[42] แสดงตัวอย่ำงดังรูปที ่3 

กำรจัดกำรควำมเสี่ยงโดยไม่เกิดควำมเสี่ยงในกำรล้มละลำย
จำกกำรลงทุนจำกตำรำงควำมน่ำจะเป็นในกำรล้มละลำย 
(probability of ruin table) [42] โดยมีตัวแปรส ำคัญที่ต้อง
น ำมำใช้กับตำรำง ดังนี ้%win = 40% และ RR= 2 เมื่อน ำไป 

เปิด probability of ruin table ควรจะต้องมีอัตรำส่วน
ปริมำณซื้อที่จะเสี่ยงได้ในแต่ละครั้ง (capital risk exposure 
ratio: %CR) < 1% (ค ำนวณได้จำกตำรำงจะเท่ำกับ 0.608%) 
จึงจะท ำให้นักลงทุนไม่ล้มละลำย 

กำรจัดกำรเงินลงทุน คือ จ ำนวนเงินกำรลงทุนต่อระยะเวลำ
กำรลงทุน (Portfolio Size : PFS) ซึ่งขึ้นอยู่กับ %win ว่ำใช้ฐำน
ระยะเวลำกำรลงทุนเท่ำไร ในกรณีนี้ %win = 40% ต่อเดือน 
ดังนั้น จ ำนวนเงินกำรลงทุนต่อระยะเวลำกำรลงทุน 1 เดือน 
เช่นกัน โดยค่ำ PFS ได้จำกสมกำรที่ (1) 
          PFS =                  (1) 
  

เมื่อ  RP = รำยได้ที่ต้องกำรต่อเดือน 
ตัวอย่ำงเช่น ถ้ำต้องกำรรำยได้ 1,000 USDT (1,000 ดอลล่ำ

สหรัฐ) จะได้ portfolio size ดังนี ้ 
 

      PFS =                          (2) 
 
              PFS =                        (3) 

 
ดังนั้น portfolio size = 25,000 USDT 
อย่ำงไรก็ตำม กำรศึกษำครั้งนี้ได้ก ำหนด portfolio size = 

1,000 USDT ต่อเดือน ตำมงบประมำณ (budget) ที่ก ำหนดไว้
เท่ำกับ 100 USDT เท่ำนั้น 
 
 

 

 

 

 

 

 
 

  รูปที่ 3 : ตัวอย่ำงกำรใช้ RR = 1 : 2 เท่ำ ส ำหรับ Long position  

5RP 
Reward(%win) - Risk(1 - %win) 

 

5 x 1000 
2(0.40) - 1(1 - 0.40) 

 5000 
0.80 - 0.60 
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4.3.3) ต าแหน่งราคาเปิดและปิด และปริมาณการซื้อขายต่อ
ครั้ง กำรก ำหนดต ำแหน่งรำคำเปิด (entry position) ได้จำก 
ผลกำรค ำนวณของอัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติ 
ช้ีวัดที่หลำกหลำย (รูปท่ี 3) 

ส ำหรับกำรก ำหนดต ำแหน่งรำคำปิดมี 2 ลักษณะ ได้แก่  
1) ต ำแหน่งตัดขำดทุน อ้ำงอิงได้จำกจุด ATR stop loss 

ที่ได้จำกผลกำรค ำนวณของอัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุด 
ซื้อขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำย (รูปท่ี 3) 

2) ต ำแหน่งท ำก ำไรจำกกำรค ำนวณที่อ้ำงอิงจำกค่ำ risk 
reward ratio (รูปที่ 3) 
 ส่วนปริมำณกำรซื้อขำยต่อครั้ง ก ำหนดให้เท่ำกับ 10 USDT 
(1 USDT x leverage) ต่อครั้ง (PFS x %CR = 1000 x 1%) 
 4.3.4) อัตราทดค่าเงิน อัตรำทดค่ำเงิน (leverage) เป็นกำร
ทดค่ำ portfolio size ให้ได้จ ำนวนที่ต้องกำร จำกกำรศึกษำ 
ครั้งนี้ได้ก ำหนด portfolio size = 1,000 USDT ต่อเดือน ตำม
งบประมำณ (budget)ที่ก ำหนดไว้เท่ำกับ 100 USDT เท่ำนั้น 
จำกงบประมำณ  100 USDT เพื่ อที่ จะได้  leverage = 10 
(portfolio size/ budget) ค่ำตัวแปรในกำรลงทุนที่เหมำะสม
ที่สุด สรุปได้ดังตำรำงที่ 2 

 
ตำรำงที่ 2 : ค่ำตัวแปรในกำรลงทุนที่เหมำะสมที่สุด 

parameters value/ reference 

currency USDT 

asset ETH 

Time frame 15 minutes 

reward ratio 2 

risk ratio 1 

%win 40% 

capital risk exposure 1 USDT 

portfolio size 1,000 USDT 

leverage 10 

stop loss position algorithm 

entry position algorithm 

take profit position algorithm 

 

5) ผลกำรศึกษำ 
5.1) ผลการสร้างอัลกอริทึมส าหรับการท านายจุดซื้อขายเชิงมิติ 
ช้ีวัดที่หลากหลาย 

ผลกำรศึกษำพบว่ำ อัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำย
เชิงมิติ ช้ีวัดที่หลำกหลำยที่ผู้วิจัยได้สร้ำงขึ้นใหม่ ถูกน ำไปใช้

อ้ำงอิงในกำรพัฒนำโปรแกรมคอมพิวเตอร์ส ำหรับสร้ำงกลยุทธ์
กำรซื้ อขำยในครั้ งนี้  โดยกระบวนกำรอัลกอริทึมส ำหรับ 
กำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำย  ประกอบด้วย 
9 ข้ันตอน ดังรูปที่ 4 

ขั้นตอนท่ี 1 เป็นข้ันตอนเริ่มกำรท ำงำนจะกระตุ้นกำรท ำงำน
ของอัลกอริทึมในข้ันตอนท่ี 2 

ขั้นตอนท่ี 2 เป็นข้ันตอนในกำรตรวจสอบว่ำขณะปัจจุบันได้มี
กำร open position (long หรือ short ก็ได้) แล้วหรือไม่ ถ้ำใช่ 
(Yes) จะกระตุ้นกำรท ำงำนของอัลกอริทึมในขั้นตอนที่ 5 แต่ถ้ำ
ไม่ใช่ (No) จะกระตุ้นกำรท ำงำนของอัลกอริทึมในข้ันตอนท่ี 3 

ขั้นตอนที่ 3 เป็นขั้นตอนในกำรตรวจสอบว่ำ indicators ทั้ง 
6 ตัว (FI, MACD, RSI, VT, CCI, STO) มีกำรท ำนำยรำคำขึ้น 
(up) หรือรำคำลง (down) หรือไม่  ถ้ำใช่ (Yes) จะกระตุ้น 
กำรท ำงำนของอัลกอริทึมในขั้นตอนที่ 4 แต่ถ้ำไม่ใช่ (No) จะ
กระตุ้นกำรท ำงำนของอัลกอริทึมในขั้นตอนที่ 1 เป็นกำรเริ่มต้น
ใหม่อีกครั้ง 

ขั้นตอนที่ 4 เป็นข้ันตอนในกำร open position (long หรือ 
short ก็ได้) และจะกระตุ้นกำรท ำงำนของอัลกอริทึมในขั้นตอน 
ที่ 2 อีกครั้ง 

ขั้นตอนที่  5  เป็ นขั้นตอนในกำร  stop loss เมื่ อ  ATR 
indicator ยืนยันว่ำรำคำถึงค่ำที่ก ำหนดแล้วหรือไม่ ถ้ำใช่ (Yes) 
จะกระตุ้นกำรท ำงำนของอัลกอริทึมในขั้นตอนที่ 7 แต่ถ้ำไม่ใช่ 
(No) จะกระตุ้นกำรท ำงำนของอัลกอริทึมในข้ันตอนท่ี 6 

ขั้นตอนที่ 6 เป็นขั้นตอนในกำร take profit เมื่ออัลกอริทึม
ยืนยันว่ำรำคำถึงค่ำที่ก ำหนดจำกกำรค ำนวณของค่ำ  payoff 
ที่ก ำหนดแล้วหรือไม่ ถ้ำใช่ (Yes) จะกระตุ้นกำรท ำงำนของ
อัลกอริทึมในข้ันตอนที่ 7 แต่ถ้ำไม่ใช่ (No) จะกระตุ้นกำรท ำงำน
ของอัลกอริทึมในข้ันตอนท่ี 1 เป็นกำรเริ่มต้นใหม่อีกครั้ง 

ขั้นตอนที่ 7 เป็นขั้นตอนในกำร close position (long หรือ 
short ก็ได้) และจะกระตุ้นกำรท ำงำนของอัลกอริทึมในขั้นตอน 
ที่ 8 

ขั้นตอนที่ 8 เป็นขั้นตอนที่  user ตั้งค่ำให้  loop หรือไม่ 
ถ้ำไม่ใช่ (No) จะกระตุ้นกำรท ำงำนของอัลกอริทึมในขั้นตอนที่ 9 
แต่ถ้ำใช่ (Yes) จะกระตุ้นกำรท ำงำนของอัลกอริทึมในขั้นตอน 
ที่ 1 เป็นกำรเริ่มต้นใหม่อีกครั้ง 

ขั้นตอนที่ 9 เป็นขั้นตอนสุดท้ำยที่ท ำหน้ำที่หยุด  (close) 
กำรท ำงำนของอัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติ 
ช้ีวัดที่หลำกหลำย 
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รูปที่ 4 : กระบวนกำรอัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติชี้วัดที่หลำกหลำย 
 

 
 

รูปที่ 5 : ตัวอย่ำงแสดงกำรพัฒนำโปรแกรมคอมพิวเตอร์ส ำหรับสร้ำงกลยุทธก์ำรซ้ือขำยด้วย Pine scrip editor application  
 

5.2) ผลการพัฒนาโปรแกรมคอมพิวเตอร์ส าหรับสร้างกลยุทธ์
การซื้อขาย 
 ผลกำรศึกษำพบว่ำ กำรน ำผลกำรพัฒนำอัลกอริทึมกำร
ท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติชี้วัดที่หลำกหลำยมำใช้อ้ำงอิงเพื่อพัฒนำ
โปรแกรมคอมพิวเตอร์ส ำหรับสร้ำงกลยุทธ์กำรซื้อขำยด้วย Pine 
scrip editor application และเมื่อพัฒนำโปรแกรมคอมพิวเตอร์
ส ำหรับสร้ำงกลยุทธ์กำรซื้อขำยเสร็จสิ้นแล้ว Pine scrip editor 

application จะผนวกโปรแกรมร่วมกับ Trading-View application 
เพื่อใช้ในกำรก ำหนดค่ำใน Trading-View alert application ที่
เป็นส่วนหนึ่งของขั้นตอนกำรพัฒนำระบบอัตโนมัติเพื่อกำรซื้อ
ขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซี แสดงตัวอย่ำงกำรเขียน
โปรแกรม ดังรูปที่ 5 และตัวอย่ำงโปรแกรมคอมพิวเตอร์ส ำหรับ
สร้ำงกลยุทธ์กำรซื้อขำย ดังรูปที่ 6 
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รูปที่ 6 : ตัวอย่ำงโปรแกรมคอมพวิเตอร์ส ำหรับสร้ำงกลยุทธ์กำรซ้ือขำย 
 

 
 

รูปที่ 7 : ระบบอัตโนมัติเพื่อกำรซ้ือขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซี 
 

5.3) ผลการพัฒนาระบบอัตโนมัติเพื่อการซื้อขายสัญญาแลก 
เปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซี 

ผลกำรพัฒนำระบบอัต โนมัติ เพื่ อกำรซื้ อขำยสัญ ญ ำ
แลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์ เรนซี  เป็นกำรประยุกต์ เช่ือมโยง

เครื่องมือต่ำง ๆ ให้ผสำนกำรท ำงำนร่วมกันดังรูปที่ 7 โดยมี
รำยละเอียดดังนี้  

1) TradingView application (โปรแกรมคอมพิ วเตอร์
ส ำหรับสร้ำงกลยุทธ์กำรซื้อขำยด้วยอัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำย
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จุดซื้อขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำยได้ผนวกโปรแกรมร่วมกับ 
TradingView application) เชื่อมโยงไปยัง TradingView alert 
application 
 2) TradingView alert application ได้ก ำหนด code ให้ส่ง
สัญญำณไปยัง Finandy application ได้โดยวิธีกำรเฉพำะทำง
ของระบบ Finandy [43] 
 3) Finandy application ได้ก ำหนดตัวแปรต่ำง ๆ เพื่ อ
เช่ือมโยงไปยัง Binance API application ได้โดยวิธีกำรเฉพำะ
ทำงของระบบ Finandy [44] 
5.4) ผลการวัดประสิทธิภาพด้านการเงินของระบบอัตโนมัติเพื่อ
การซื้อขาย 
 กำรศึกษำครั้งนี้เป็นกำรวัดประสิทธิภำพของระบบอัตโนมัติ
เพื่อกำรซื้อขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซีโดยใช้
อัลกอริทึมกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติ ช้ีวัดที่หลำกหลำย 
ด้วยกำรวัดประสิทธิภำพด้ำนกำรเงิน โดยแบ่งเป็น 2 ส่วน คือ 
กำรทดสอบแบบย้อนหลัง (backward test) ซึ่งเป็นกำรทดสอบ
ข้อมู ลย้ อน หลั ง  โดยก ำห นดระยะ เวลำใน กำรทดสอบ
ประสิทธิภำพเป็นระยะเวลำ 3 เดือน และกำรทดสอบแบบไป
ข้ำงหน้ำ (forward test) ซึ่งเป็นกำรทดสอบโดยกำรใช้ข้อมูล 
กำรซื้อขำยจริงเป็นปัจจุบันขณะที่ทดสอบ โดยก ำหนดระยะเวลำ
ในกำรทดสอบประสิทธิภำพเป็นระยะเวลำ  3 เดือน รวม
ระยะเวลำทดสอบทั้งหมด 6 เดือน 
 5.4.1) การทดสอบแบบย้อนหลัง กำรทดสอบแบบย้อนหลัง
ด้วยงบประมำณ 100 USDT ใช้ระยะเวลำ 3 เดือน ด้วยกำร
วัดผลโดยกำรจ ำลองกำรซื้อขำย (position) ได้แก่ confusion 
matrix, accuracy, precision, recall, F-measure, จ ำ น ว น
ครั้งของกำรซื้อขำยท่ีชนะ และผลก ำไรขำดทุน 
 ผลกำรวัดผลด้วย confusion matrix พบว่ำ ข้อมูลจ ำนวน
กำรซื้อขำยทั้งหมดเท่ำกับ 50 ครั้ง เป็นกำรท ำนำยทิศทำงของ
รำคำได้ถูกต้องจ ำนวน 36 ครั้ง ซึ่งไม่ได้พิจำรณำเกี่ยวกับแพ้หรือ
ชนะในกำรซื้อขำย โดยเป็นกำรท ำนำยรำคำถูกต้อง โดยมีทิศทำง
ขำขึ้น (up) จ ำนวน 16 ครั้ง และเป็นกำรท ำนำยรำคำถูกต้อง 
โดยมีทิศทำงขำลง (down) จ ำนวน 20 ครั้ง ดังรูปที่ 8 
 

 
 

รูปที่ 8 : confusion matrix แสดงผลกำรทดสอบแบบย้อนหลัง 
 

ตำรำงที่ 3 : ผลกำรทดสอบประสิทธิภำพกำรท ำนำยของอัลกอริทึมส ำหรับ 
กำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติชี้วัดที่หลำกหลำยของกำรทดสอบแบบย้อนหลัง 

activity 
accuracy 

(%) 
precision 

(%) 
recall 
(%) 

 F-measure 
(%) 

up (1) 
72 

69.57 59.26 80 

down (0) 74.07 86.96 64 

average 71.82 73.11 72 

 
 จำกตำรำงที่ 3 ผลกำรทดสอบประสิทธิภำพกำรท ำนำยของ
อัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำย 
พบว่ำ ควำมแม่นย ำโดยรวม  (accuracy) เท่ำกับร้อยละ 72 
ควำมเที่ยงตรง (precision) ของกำรท ำนำยรำคำถูกต้องโดย 
มีทิศทำงขำขึ้น เท่ำกับร้อยละ 69.57 และควำมเที่ยงตรงของ 
กำรท ำนำยรำคำถูกต้อง โดยมีทิศทำงขำลงเท่ำกับร้อยละ 74.07  
กำรทดสอบควำมครอบคลุม (recall) ของกำรท ำนำยที่ดีที่สุดคือ 
กำรท ำนำยรำคำถูกต้อง โดยมีทิศทำงขำลงเท่ำกับร้อยละ 86.96 
 
ตำรำงที่ 4 : ผลกำรวัดประสิทธภิำพด้ำนกำรเงินของระบบอัตโนมัติเพื่อกำร
ซ้ือขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซีของกำรทดสอบแบบย้อนหลัง 

period 
total 

trades 
win 

%win 
(%) 

budget 
(USDT) 

profit/ 
Loss 

equity 
(USDT) 

month 1 15 7 46.67 100 60 160 

month 2 17 6 35.29 100 10 170 

month 3 18 8 44.44 100 60 230 

total 50 21 42.00 100 130 230 

 

 จำกตำรำงที่ 4 พบว่ำ จ ำนวนที่ชนะกำรซื้อขำย เท่ำกับ 21 
ครั้ง และได้ก ำไรสะสม 3 เดือน เท่ำกับ 130% (130 USDT) 
 5.4.2) การทดสอบแบบไปข้างหน้า กำรทดสอบแบบไปข้ำง 
หน้ำด้วยงบประมำณ 100 USDT ใช้ระยะเวลำ 3 เดือน ด้วยกำร
วัดผลกำรจ ำลองกำรซื้อขำย (position) ได้แก่  confusion 
matrix, accuracy, precision, recall, F-measure, จ ำ น ว น
ครั้งของกำรซื้อขำยท่ีชนะ และผลก ำไรขำดทุน 

Target 
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ผลกำรวัดผลด้วย confusion matrix พบว่ำ ข้อมูลจ ำนวน
กำรซื้อขำยทั้งหมดเท่ำกับ 51 ครั้ง เป็นกำรท ำนำยทิศทำงของ
รำคำได้ถูกต้องจ ำนวน 41 ครั้ง ซึ่งไม่ได้พิจำรณำเกี่ยวกับแพ้หรือ
ชนะในกำรซื้อขำย โดยเป็นกำรท ำนำยรำคำถูกต้อง โดยมีทิศทำง
ขำขึ้น (up) จ ำนวน 19 ครั้ง และเป็นกำรท ำนำยรำคำถูกต้อง 
โดยมีทิศทำงขำลง (down) จ ำนวน 22 ครั้ง ดังรูปที่ 9 

 

 
 

รูปที่ 9 : confusion matrix แสดงผลกำรทดสอบแบบไปขำ้งหน้ำ 
 

ตำรำงที่ 5 : ผลกำรทดสอบประสิทธภิำพกำรท ำนำยของอัลกอริทึมส ำหรับ
กำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติชี้วัดที่หลำกหลำยของกำรทดสอบแบบไป

ข้ำงหน้ำ 

activity 
accuracy 

(%) 
precision 

(%) 
recall 
(%) 

F-measure 
(%) 

up (1) 
80.39 

82.61 95.65 86.27 

down (0) 78.57 67.86 74.51 

average 80.59 81.75 80.39 

 
จำกตำรำงที่ 5 ผลกำรทดสอบประสิทธิภำพกำรท ำนำยของ

อัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำย 
พบว่ำ ควำมแม่นย ำโดยรวม (accuracy) เท่ำกับร้อยละ 80.39 
ควำมเที่ยงตรง (precision) ของกำรท ำนำยรำคำถูกต้อง โดยมี
ทิศทำงขำขึ้นเท่ำกับร้อยละ 82.61 และควำมเที่ยงตรงของกำร
ท ำนำยรำคำถูกต้อง โดยมีทิศทำงขำลงเท่ำกับร้อยละ 78.57 กำร
ทดสอบควำมครอบคลุม (recall) ของกำรท ำนำยที่ดีที่สุดคือ 
กำรท ำนำยรำคำถูกต้อง โดยมีทิศทำงขำขึ้นเท่ำกับร้อยละ 95.65 

จำกตำรำงที่  6 พบว่ำ จ ำนวนที่ชนะกำรซื้อขำยเท่ำกับ 
22 ครั้ง และท ำก ำไรสะสม 3 เดือน เท่ำกับ 140% (140 USDT) 

 
 
 
 
 

ตำรำงที่ 6 : ผลกำรวัดประสิทธภิำพด้ำนกำรเงินของระบบอัตโนมัติเพื่อกำร
ซ้ือขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซีของกำรทดสอบแบบไปขำ้งหน้ำ 

period 
total 

trades 
win 

%win 
(%) 

budget 
(USDT) 

profit/ 
loss 

equity 
(USDT) 

month 1 17 7 41.18 100 40 140 

month 2 20 9 45.00 100 70 210 

month 3 15 6 40.00 100 30 240 

Total 52 22 42.31 100 140 240 

 
6) สรุปและอภิปรำยผล 

กำรศึกษำเกี่ยวกับระบบอัตโนมัติเพื่อกำรซื้อขำยสัญญำ
แลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซีโดยใช้อัลกอริทึมกำรท ำนำยจุดซื้อ
ขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำย โดยกำรศึกษำครั้งนี้ ประกอบด้วย 
4 ขั้นตอน ได้แก่ กำรสร้ำงอัลกอริทึมส ำหรับกำรท ำนำยจุดซื้อ
ขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำย กำรพัฒนำโปรแกรมคอมพิวเตอร์
ส ำหรับสร้ำงกลยุทธ์กำรซื้อขำย กำรพัฒนำระบบอัตโนมัติเพื่อ
กำรซื้อขำยสัญญำแลกเปลี่ยนคริปโทเคอร์เรนซี และกำรวัด
ประสิทธิภำพด้ำนกำรเงินของระบบอัตโนมัติเพื่อกำรซื้อขำย 

ผลกำรวัดประสิทธิภำพของระบบอัตโนมัติเพื่อกำรซื้อขำย
สัญญำแลกเปลี่ยนครปิโทเคอร์เรนซี โดยใช้อัลกอริทึมกำรท ำนำย
จุดซื้อขำยเชิงมิติชี้วัดที่หลำกหลำยด้วยกำรวัดประสิทธิภำพด้ำน
กำรเงิน โดยแบ่งเป็น 2 ส่วน คือ กำรทดสอบแบบย้อนหลัง 
(backward test) ซึ่งเป็นกำรทดสอบข้อมูลย้อนหลัง โดยก ำหนด
ระยะเวลำในกำรทดสอบประสิทธิภำพเป็นระยะเวลำ 3 เดือน 
และกำรทดสอบแบบไปข้ำงหน้ำ (forward test) ซึ่งเป็นกำร
ทดสอบโดยกำรใช้ข้อมูลกำรซื้อขำยจริงเป็นปัจจุบันขณะที่
ทดสอบ โดยก ำหนดระยะเวลำในกำรทดสอบประสิทธิภำพเป็น
ระยะเวลำ 3 เดือน รวมระยะเวลำทดสอบทั้งหมด 6 เดือน 

ผลกำรจ ำลองกำรทดสอบทั้งกำรทดสอบแบบย้อนหลัง และ
กำรทดสอบแบบไปข้ำงหน้ำสำมำรถท ำก ำไรต่อ 3 เดือน ได้ใน
ระดับสูงถึงร้อยละ 130 และ 140 ตำมล ำดับ และมีค่ำควำม
แม่นย ำโดยรวมร้อยละ 72.00 และ 80.39 ตำมล ำดับ เมื่อเทียบ
กับกำรลงทุนในทรัพย์สินต่ำง ๆ ของนักลงทุนในตลำดแล้ว 
กำรลงทุนด้วยระบบอัตโนมัติเพื่อกำรซื้อขำยสัญญำแลกเปลี่ยน 
คริปโทเคอร์เรนซีโดยใช้อัลกอริทึมกำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติ 
ช้ีวัดที่หลำกหลำย สำมำรถสร้ำงผลตอบแทนได้มำกกว่ำนักลงทุน
ในตลำด ซึ่งนักลงทุนในตลำดจะท ำก ำไรได้ประมำณร้อยละ 
20–35 ต่อป ี 
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7) ข้อเสนอแนะเพื่อกำรศึกษำในอนำคต 
1. ในกำรเพิ่ มประสิทธิภ ำพให้กับอัลกอริทึมส ำหรับ 

กำรท ำนำยจุดซื้อขำยเชิงมิติช้ีวัดที่หลำกหลำยด้วยกำรก ำหนด 
ตัวแปรต่ำง ๆ ท่ีเหมำะสม ซึ่งค่ำที่ใช้ในกำรศึกษำครั้งนี้อำจจะยัง
ไม่ใช่ค่ำที่ดีที่สุด ดังนั้น ในกำรศึกษำในอนำคตควรใช้กำรคิดค้น
อัลกอริทึมแบบฮิวริสติก ส ำหรับกำรก ำหนดค่ำตัวแปรต่ำง ๆ 
เพื่อให้เหมำะสมมำกที่สุด 

2. ในกำรศึกษำครั้งนี้  ใช้กรอบเวลำ 15  นำที  ส ำหรับ 
นักลงทุนระยะเวลำ 15 นำที อำจจะไม่ เพียงพอในกำรเตรียม
ข้อมูล ดังนั้น นักลงทุนหรือผู้ที่สนใจสำมำรถปรับใช้กรอบเวลำ
ในช่วงต่ำง ๆ ได้ เช่น 30 นำที 1 ช่ัวโมง หรือ 4 ช่ัวโมง เป็นต้น 

3. ในกำรศึกษำครั้งนี้ ใช้ข้อมูลรำคำของ ETH เพียงทรัพย์สิน
เดียว ดังนั้น ควรจะใช้ข้อมูลรำคำของสินทรัพย์อื่น ๆ ด้วย 

4. ในกำรศึกษำครั้งนี้ ได้ก ำหนดค่ำ payoff ratio เท่ำกับ 2 
เพื่อทดสอบประสิทธิภำพของระบบฯ พบว่ำ ควำมแม่นย ำ
(accuracy) โดยรวมของ backward test เท่ำกับ 72% และ 
forward test เท่ ำกับ  80.39%  แต่ ควำมสำมำรถท ำนำย
แนวโน้มรำคำถูกต้อง (%win) ของ backward test เท่ำกับ 
42%  และ forward test เท่ ำกับ  40%  ซึ่ ง ช้ี ให้ เห็นว่ำ ค่ ำ 
payoff ratio เท่ำกับ 2 เป็นค่ำที่สูงเกินไป ท ำให้  % win ไม่
สอดคล้องกับค่ำควำมแม่นย ำ (accuracy) ดังนั้น ควรมีกำร
ทดสอบโดยใช้ค่ำ payoff ratio เท่ำกับ 1.5  
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