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บทคดัย่อ 

วตัถุประสงค์ของงานวจิยันี<  คอื การทํานายอนุกรมเวลาของราคา

หุ้นด้วยโครงข่ายประสาทเทียมแบบ Nonlinear Autoregressive Network 

with Exogenous Inputs (NARX) ซึ*งใช้โครงสร้างรูปแบบป้อนไปข้างหน้า

หลายชั <น เพื*อการทํานายค่าที*ต้องการแบบล่วงหน้าโดยการปรบัค่านํ<าหนัก

และค่าไบแอส ของโครงขา่ยและนําขอ้มลูยอ้นหลงัที*ต้องการทํานายมาใชใ้น

การคํานวณในแบบอนุกรมเวลาซึ*งค่าที*นํามาใช้นั <นจะถูกจดัเก็บแล้วนํามา

แปลงค่าของขอ้มลูและทําการจดัขอ้มลูใหอ้ยู่ในรูปแบบของการคาํนวณแบบ

เลื*อนหน้าต่าง โดยใช้โปรแกรมแมตแล็บเพื*อที*จะหาโครงสรา้งที*ดทีี*สุดซึ*งมี

ค่า Mean Square Error น้อยที*สุด ที*สรา้งจากขอ้มลูที*มอียู่ การทดสอบการ

ทํางานจดัทําโดยการทํานายสมการเชงิอนุพนัธ์หน่วงเวลาในรูปแบบของ

เทคนิคที*เรยีกว่าแมก็กี<กลาส ทาํนายราคาหุน้ในกลุ่ม SET42 จากกาํลองการ

ทํานายขอ้มลูพบว่าสามารถทํานายขอ้มลูไดเ้ป็นอย่างแม่นยําและมคี่าความ

ผดิพลาดตํ*ามาก 
 

คาํสาํคญั: การทาํนายขอ้มลู, โครงขา่ยประสาทเทยีม, สมการแมก็กี<กลาส 

 

Abstract 

This paper presents time series prediction using artificial 

neural network and its application Mackey-Glass equation and stock 

index. The prediction method is a neural network with nonlinear 

autoregressive network with exogenous inputs (NARX) that utilizes the 

weight and bias values to adjust the optimized network parameter 

through learning algorithms. The optimization is achieved through the 

smallest mean square value. Test for prediction of time series is done 

by two methods: the Mackey-Glass and real SET50 stock index. The 

proposed method shows very low errors and can also be useful re 

real-world applications in enterprises.  
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1. บทนํา 

เนื*องจากเศรษฐศาสตรก์ารเงนิและการลงทุนในรปูแบบต่างๆ นั <นไดม้ี

บทบาทเพิ*มมากขึ<นในการดาํรงชวีติประจาํวนั  โดยเฉพาะในกลุ่มคนที*มคีวาม

สนใจทางดา้นการลงทุน ปจัจุบนัวธิกีารวเิคราะห์หลกัทรพัยท์ี*เป็นที*นิยมอย่าง

แพร่หลายในหมูน่กัวเิคราะห ์สามารถแบ่งออกไดเ้ป็น 2 แนวทางหลกั [1] การ

วเิคราะห์แบบแรกคอืการวเิคราะห์ปจัจยัพื<นฐานซึ*งเป็นแนวทางที*อาศยัการ

วเิคราะห์เกี*ยวกบัภาวะเศรษฐกจิ การเมอืงทั <งในระดบัระหว่างประเทศและ

ภายในประเทศ รวมถงึการวเิคราะห์ภาวะของแต่ละอุตสาหกรรม และผลการ

ดาํเนินงานในแต่ละบรษิทั เพื*อนํามาใชใ้นการประเมนิหาราคาของหลกัทรพัย์

ที*เหมาะสม สาํหรบัการลงทุน ซึ*งโดยส่วนใหญ่จะเป็นการลงทุนในระยะกลาง

และระยะยาว การวิเคราะห์แบบที*สองคอืการวเิคราะห์ปจัจยัทางเทคนิค ที*

อาศัยการวิเคราะห์การเคลื*อนไหวของราคา และปริมาณการซื<อขายของ

หลกัทรพัยใ์นอดตีที*ผ่านมา เพื*อคาดการณ์ถงึแนวโน้มของราคา รวมถงึระดบั

ราคาที*ควรจะซื<อหรอืขาย ทั <งในระยะสั <น ระยะกลาง และระยะยาว โดยขอ้ดี

ของการวเิคราะห์ปจัจยัทางเทคนิค คอืการที*นักลงทุนอาศยัหลกัสถติมิาใชใ้น

การพยากรณ์  โดยใช้เพียงในเรื*องของราคาและปริมาณการซื<อขายของ

หลกัทรพัยใ์นอดตีในการวเิคราะห ์

การทํานายอนุกรมเวลาเป็นระเบียบวิธีที*ใช้สําหรบัการวิเคราะห์

ปจัจยัทางเทคนิคเพื*อการวิเคราะห์ลักษณะการเปลี*ยนแปลงของราคาที*

เกดิขึ<นในอดตี เพื*อทํานายหรอืคาดการณ์แนวโน้มราคาที*อาจจะเกดิขึ<นใน

อนาคต เนื*องจากขอ้มลูอนุกรมเวลานั <น มรีาคาคํานวณรวมทุกอย่างไวแ้ล้ว 

(Price Discount Everything) มตีลาดเคลื*อนไหวตามแนวโน้ม (Price Move 

In trend) และตลาดมักจะซํ<ารอยเสมอ (History Tends to Repeat Itself) 

โดยงานวจิยังานวจิยัของ Wilton และคณะ [3] กล่าวถงึราคาหุ้นในตลาดทั *ว

โลกนั <นมคีวามผนัผวนมาก ซึ*งวธิทีี*ใชใ้นการคาดการณ์ราคาแบบเก่าเริ*มไม่

ไดผ้ล จงึไดนํ้าระบบประสาทเทยีมเขา้มาช่วยในการทํานายราคาแทนที*วธิี

เก่าที*ใช้วธิเีหมอืงขอ้มูล งานวจิยัของ Hanias และ Panayiotis[8] ได้ศกึษา

การทํานายอนุกรมเวลาเข้ามาทํานายอัตราราคาแลกเปลี*ยนสกุลเงนิ Ali 

Moeini [4] ใช้หลกัการของ Chaos Models อีกทั <งขอ้มูลที*เป็นราคาทองคํา
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นั <นเป็นขอ้มูลที*เป็นอนุกรมเวลาแบบไม่เป็นเชงิเส้น ผู้วจิยัจงึนําวธิทีี*ชื*อว่า 

Lypunov Exponent เขา้มาช่วยในการพยากรณ์ราคาในอนาคต ซึ*งเริ*มต้น

โดยการศกึษาขอ้มลูต่างๆพรอ้มทั <งเกบ็รวบรวมขอ้มลูราคาทองคํายอ้นหลงั 

พรอ้มทั <งศกึษาว่าอะไรที*มผีลต่อการเปลี*ยนแปลงราคาทองคาํ  

ในส่วนของประเทศไทยนั <น งานวิจัยของสุวรรณบุญวิจิตร [5] 

นําเสนอระบบการพยากรณ์ราคาข้าวเปลือกเจ้านาปี 4 เปอร์เซ็นต์โดยใช้

โครงข่ายใยประสาทเทยีมผ่านเครอืข่ายอินเทอร์เน็ตซึ*งพบว่าค่าผดิพลาด

กําลงัสองเฉลี*ยที*เกดิขึ<นกบัระบบการพยากรณ์ราคาขา้วเปลอืกเจ้านาปี 5 

เปอรเ์ซน็ต์โดยใชโ้ครงขา่ยใยประสาทเทยีมผ่านเครอืขา่ยอนิเทอรเ์น็ตเท่ากบั 

1.44% นอกจากนี<งานวจิยัของของเกยีรติศกัด์ จนัทร์แก้ว และสุพจน์ นิตย์

สุวฒัน์ [6] ได้นําเสนอการเปรยีบเทียบผลการพยากรณ์อนุกรมเวลาราคา

ปาล์มนํ<ามนัโดยการใชโ้ครงขา่ยประสาทเทยีมฟงัก์ชนัพหุนามและโครงข่าย

ประสาทเทียมซึ*งพบว่าโครงข่ายประสาทเทยีมฟงัก์ชนัพหุนามให้ค่าเฉลี*ย

กาํลงัสองของการเรยีนรูแ้ละทดสอบน้อยกว่าโครงขา่ยประสาทเทยีมแสดงให้

เหน็ว่าโครงขา่ยประสาทเทยีมแบบพหุนามเป็นโมเดลที*เหมาะสมที*สุดที*ใชใ้น

การพยากรณ์อนุกรมเวลาราคาปาลม์นํ<ามนั 

ดงันั <นวตัถุประสงค์ของงานวจิยันี<  คอื การทํานายอนุกรมเวลาของ

ราคาหุ้นด้วยโครงข่ ายประสาท เทียมแบบ  Nonlinear autoregressive 

network with exogenous inputs (NARX) ซึ*งใช้โครงสร้างรูปแบบป้อนไป

ขา้งหน้าหลายชั <น เพื*อการทํานายค่าที*ต้องการแบบล่วงหน้าโดยการปรบัค่า

นํ<าหนักและค่าไบแอส (Bias Values) ของโครงข่ายและนําขอ้มูลยอ้นหลงัที*

ตอ้งการทํานายมาใชใ้นการคํานวณในแบบอนุกรมเวลาซึ*งค่าที*นํามาใชน้ั <นจะ

ถูกจดัเก็บแลว้นํามาแปลงค่าของขอ้มูลและทําการจดัขอ้มูลให้อยู่ในรูปแบบ

ของการคํานวณแบบเลื*อนหน้าต่าง (Sliding Window) ก่อนที*จะถูกส่งเขา้ไป

ทําการฝึกสอนและทดสอบโครงข่ายประสาทเทยีมโดยใชโ้ปรแกรมแมตแล็บ

เพื*อที*จะหาโครงสรา้งที*ดทีี*สุดซึ*งมคี่า Mean Square Error น้อยที*สุด ที*สรา้ง

จากข้อมูลที*มีอยู่ การทดสอบการทํางานจดัทําโดยการทํานายสมการเชิง

อนุพันธ์หน่วงเวลา(DDE) ในรูปแบบของเทคนิคที*เรียกว่าแม็กกี<กลาส 

(Mackey-Glass) ทาํนายราคาหหุน้ในกลุ่ม SET42 
 

). ข้อมลูอนุกรมเวลาของสมการแมก็กี%กลาสและข้อมูลหุ้น SET50 

สมการแมก็กี<กลาส คอืสมการที*อยู่ในรปูแบบของสมการดฟิเฟอเรล

เชยีลโดยมคี่าหน่วงเวลาและฟงัก์ช ั *นไม่เป็นเชงิเสน้ปรากฏอยู่ดว้ย ซึ*งส่งผล

ให้ผลของอันดับในสมการเป็นอนันต์และสามารถแสดงพฤติกรรมแบบ

ซับซ้อนที*เรียกว่าสัญญาณอลวน ซึ*งได้ถูกนํามาเป็นมาตรฐานในการ

ตรวจสอบระดบัความแมน่ยําของสญัญาณแบบไม่เป็นเชงิเสน้ สมการแมก็กี<

กลาสสามารถอธบิายไดด้งันี< 
 

                (1) 

 

เราสรา้งขอ้มลูเพื*อฝึกสอนและทดสอบโครงข่ายจากสมการขา้งตน้ไดโ้ดยใช้

วิธี �th-Order Runge-Kutta ด้วยค่า Step Size เท่ากับ 2.1 และ  = 38 

โดยใช้ขอ้มูล 822 ชุด กําหนดค่าเริ*มต้น (Initial Condition) เท่ากบั 2.� ใน

การทดสอบโครงขา่ยนั <นมกีารกาํหนดค่าต่างๆ เหมอืนกบัที*กาํหนดในการ 

 

ข) ตัวดึงดูดประหลาดในปริภูมิสถานะ 

ก) ข้อมูลในแกนเวลาของสมการแม็กกี�กลาส

 

รปูที* 1 ขอ้มลูจากสมการแมก็กี<กลาส 822 จุดและตวัดงึดปูระหลาด 

 

ทาํนายจากขอ้มลูจรงิ รปูที*1 แสดงขอ้มลูจากสมการแมก็กี<กลาส 822 จุดและ

ตวัดงึดูประหลาด ซึ*งจะเหน็ว่ารูปแบบของขอ้มลูเป็นแบบไม่เป็นเชงิเสน้ ไม่

สามารถทํานายได้ นอกจากนี<จะเห็นชดัเจนว่าตัวดึงดูประหลาดในปรภิูมิ

สถานะมคีวามเป็นอลวน ดงันั <นจงึเหมาะสมต่อการนําใชใ้นการทดสอบการ

ทาํนายขอ้มลูแกนเวลาเป็นอย่างด ี

SET50 Index คอื ดชันีราคาหุน้ที*ตลาดหลกัทรพัย์แห่งประเทศไทย

จดัทาํขึ<น เพื*อใชแ้สดงระดบัและความเคลื*อนไหวของราคาหุน้สามญั 50 ตวัที*

มมีลูค่าตลาดสงูและการซื<อขายมสีภาพคล่องสงูอย่างสมํ*าเสมอและมสีดัส่วนผู้

ถือหุ้นรายย่อยผ่านเกณฑ์ที*กําหนดตลาดหลักทรพัย์ได้กําหนดให้มีการ

พิจารณาปรับรายการหลักทรัพย์ที*ใช้ในการคํานวณ SET50 Index และ 

SET100 Index ทุกๆ 6 เดอืน ทั <งนี<เพื*อความเหมาะสมและสอดคลอ้งกบัการ

เปลี*ยนแปลงที*อาจเกิดขึ<นกับภาวะการณ์ในตลาดหลักทรพัย์โดย ใช้การ

คํานวณแบบถ่วงนํ<าหนักดว้ยมลูค่าหลกัทรพัย์ตามราคาตลาดและมปีรบัฐาน

การคํานวณดชันีทุกครั <งที*มกีารเปลี*ยนแปลงมลูค่าของหลกัทรพัย์ที*ใชใ้นการ

คาํนวณเนื*องจากการเปลี*ยนแปลงจาํนวนหลกัทรพัย์ของหลกัทรพัย์ที*เป็นผล

มาจากเหตุการณ์ต่างๆ โดยวธิกีารคาํนวนหาดชันีราคา SET50 สามารถหาได้



จาก (CMV/BMV)×1,000 เมื*อ CMV คือมูลค่าตลาดรวม ณ วนัปจัจุบนัและ 

BMV คอืมลูค่าตลาดรวม ณ วนัฐาน ซึ*งขอ้มลูที*ไดนํ้ามาใชน้ั <นเป็นขอ้มลูราคา

ย้อนหลังของ SET50 Index ในแบบรายวันซึ*งในแต่ละวันนั <นข้อมูลจะ

ประกอบไปดว้ย ราคาเปิด(Open), ราคาปิด(Close), ราคาสงูสุด(High), ราคา

ตํ*าสุด(Low), ราคาปิดของวนัก่อนหน้า(Prior) และ การเปลี*ยนแปลงของราคา

หุน้ Change(Chg)   

 

ก) ราคาจริงของหุ้น SET 50 ในแกนเวลา

ข) ฮีสโทแกรมราคาจริงของหุ้น SET 50 

ค) สหสัมพันธ์ของราคาจริงของหุ้น SET 50 
 

รปูที* 3 ขอ้มลูราคาจรงิ ฮโีทแกรมและสหสมัพนัธข์อง SET50 
 

จาํนวน 822 ขอ้มลูโดยเริ*มตั <งแต่ราคาของ วนัที* � มกราคม 344� จนถงึ วนัที* 

33 มนีาคม 3444โดยเลอืกใช้ ราคาเปิด ราคาปิด และราคาปิดของวนัก่อน

หน้าเป็นหลกั ซึ*งความสมัพนัธ์ของขอ้มลูและลกัษณะของขอ้มลูต่างๆจะเป็น

ดงัรูปที* 3 ซึ*งประกอบด้วยกราฟขอ้มูลบนแกนเวลา การกระจายของขอ้มูล

และค่าสหสมัพนัธข์องขอ้มลู 
*. การทาํนายข้อมลูด้วยโครงข่ายประสาทเทียมแบบ NARX 

การทดลองหาโครงสร้างแบบจําลองโครงข่ายประสาทเทียมที*

เหมาะสมโดยใช้โปรแกรม MATLAB ได้เลือกใช้โครงข่ายประสาทเทียม

แบบป็นแบบป้อนไปข้างหน้าหลายชั <น (Multilayer Feed Forward Neural 

Network) โดยนําการเรยีนรูแ้บบแพร่กระจายยอ้นกลบั (Back Propagation) 

มาใช ้เนื*องจากเป็นโครงข่ายที*สามารถเรยีนรูไ้ดโ้ดยการปรบัค่านํ<าหนกั เพื*อ

ลด 

 

 
 

รปูที* 8 โครงสรา้งโครงขา่ยประสาทเทยีมแบบ NARX. 

 

ความคลาดเคลื*อนของขอ้มลูส่งออก(Output) และค่าเป้าหมายของ

การฝึกสอน(Target) ซึ*งเป็นประโยชน์ในกรณีที*ลดค่าความคลาดเคลื*อนที*

ออกมานั <นมคี่าที*สูงกว่าค่าที*กําหนดไว ้และต้องมกีารปรบัสอนโครงข่ายอีก

ครั <ง 

ในขั <นตอนของการฝึกสอนขอ้มลู (Data Training) โดยใชโ้ครงข่าย

ประสาทเทียมในโปรแกรม MATLAB นั <นได้เลือกใช้เครื*องมือที*เรียกว่า 

nnstart จากนั <นเลอืกที* Time Series Tool (ntstool) โดยเราจะใช ้NARX ใน

การฝึกสอนโครงสร้าง ข ั <นตอนต่อจากนั <นเป็นการกําหนดข้อมูลขาเข้า 

(Input) เป็นราคาปิดของวนัก่อนหน้าจํานวน 822 วนั และเป้าหมายของการ

ฝึกสอน (Targets) เป็นขอ้มลูราคาปิดของแต่ละวนัจํานวน 822 วนั เช่นกนั 

โดยการกําหนดสดัส่วนในการฝึกสอนจะทําการแบ่งเป็นสามส่วนคอื ส่วนที*

หนึ*งใชเ้ป็นการฝึกสอน (Training) จาํนวน 62% ซึ*งคดิเป็น 312 ขอ้มลู ส่วน

ที*สองนั <นเป็นส่วนที*ใชว้ดัค่าเหตุผล (Validation) จํานวน 14% ซึ*งคดิเป็น �4 

ขอ้มลู และในส่วนที*สามนั <นใชท้าํการทดสอบผล (Testing) จํานวน 14% คดิ

เป็น �4 ขอ้มลู ซึ*งหลงัจากการกาํหนดสดัส่วนเสรจ็สิ<นลงขั <นตอนต่อไปจะทํา

การกําหนดโครงสร้างของโครงข่าย ซึ*งในการทดลองนี<กําหนดค่าชั <นแฝง

(Number of Hidden Neurons) เป็น  32 และ Number of delays เป็น � 

เมื*อ เสร็จสิ<นแล้วจึงทํ าการฝึกสอนในรูปแบบการฝึกสอนที* เรียกว่า 

Levenberg-Marquardt Back Propagation (trainlm) กําหนดรอบในการฝึก 

(Epoch) เป็น 1222 รอบและใช้ค่าเฉลี*ยของค่าความผิดพลาดกําลังสอง 

(MSE) เป็นตวัวดัผลการทดลอง ในส่วนการทํานายขอ้มูลโดยใชส้มการแม็

กกี<กลาสนั <นทาํไดโ้ดยการนําผลที*ไดจ้ากสมการจาํนวน 300 ขอ้มลูมาทาํการ

ฝึกนั <นจะมขี ั <นตอนเหมอืนกบัการทดสอบกบัราคาจรงิจะแตกต่างที*ค่าของ

ขอ้มลูขาเขา้ (Input) นั <นเคยใช้ราคาก่อนหน้า (Prior) ไดท้ําการเปลี*ยนเป็น



ข้อมูลจากสมการแม็กกี<กลาสเข้าไปแทนจากนั <นจึงทําการฝึกสอนโดยใช้

รปูแบบและโครงสรา้งของโครงขา่ยเช่นเดมิ 
 

+. ผลการจาํลองและการวิเคราะหผ์ลการทาํนายข้อมูลอนุกรมเวลา 
  

การทดลองไดใ้ชข้อ้มลูจากสมการแมก็กี<กลาสนั <นมาทําการฝึกสอน

จากโครงข่ายประสาทเทยีมเช่นเดยีวกบัการทดสอบจากราคาจรงินั <นได้ผล

จากการฝึกสอน (Training) จะได้ค่าที*วดัจากค่าเฉลี*ยของความผิดพลาด

เท่ากบั 2.88515e-4 ค่าการใหเ้หตุผล (Validation) มคี่าเท่ากบั 1.03991e-3 

และค่าที*ไดจ้ากการทดสอบ (Testing) มคี่าเท่ากบั 4.94114e-4 ดงัรปูที* 4 

 

ค) ความผิดพลาดของค่าสหสมัพนัธข์องข้อมลู

ข) ฮีโทแกรมของค่าความผิดพลาด
ก) กราฟแสดงการทาํนายโดยใช้ข้อมลูจากสมการแมก็กี�กลาส

ง) กราฟแสดงความสมัพนัธจ์ากสมการแมก๊กี�กลาสกบัข้อมลูที3ทาํนายได้  
รปูที* 4 การฝึกสอนรปูแบบการทาํนายขอ้มลูโดยอา้งองิขอ้มลูจากสมการแมก็กี<กลาส 

 



ก) ผลการทํานายข้อมูล SET50

ค) ความผิดพลาดของค่าสหสัมพันธ์ของข้อมูล

ข) ฮีโทแกรมของค่าความผิดพลาด

ง) กราฟความสัมพันธ์ของข้อมูลจริงและข้อมูลที3ทํานายได้  
รปูที* 5 การฝึกสอนรปูแบบทาํนายขอ้มลูโดยอา้งองิจากราคาจรงิ 

 

ส่วนผลจากการทดลองการทํานายโดยใชโ้ครงข่ายประสาทเทยีมที*

ใช้ค่าข้อมูลขาเข้าและเป้าหมายที*ต้องการอ้างอิงเป็นราคาจริงในตลาด

หลกัทรพัย์นั <น ไดผ้ลจากการฝึกสอน (Training) ไดค้่าที*วดัจากค่าเฉลี*ยของ

ความผดิพลาดเป็น 2.59627e-11 ค่าการใหเ้หตุผล (Validation) มคี่าเท่ากบั 

5.66047e-9 และค่าที*ไดจ้ากการทดสอบ (Testing) มคี่าเท่ากบั 1.97779e-9 

ดงัรปูที* 5 

จากผลการทดลองนี<แสดงใหเ้หน็ว่าการเลอืกชุดของขอ้มลูที*จะนํามา

ฝึกสอนนั <นมนีัยสําคญัจนทําให้ผลการทํานายมคี่าเปลี*ยนแปลงไปได้อย่าง

มากซึ*งจะสังเกตได้จากผลการทดลองของทั <งสองชุดการทดลองนํามา

เปรยีบเทยีบกนัโดยที*การทดลองที*อ้างองิจากราคาจรงินั <นมคีวามผดิพลาดที*

ตํ*า ซึ*งกเ็ป็นผลมาจากความสมัพนัธ์ของขอ้มลูนั <นจดัว่าอยู่ในระดบัที*ด ีส่วน

การทดลองอกีชุดนั <นที*ไดท้ําการทดลองโดยอ้างองิขอ้มลูจาก สมการแมก็กี<

กลาสแสดงให้เห็นชดัเจนถึงความไม่เป็นเชิงเส้นอย่างชัดเจนซึ*งสามารถ

สงัเกตได้จากค่าความสมัพนัธ์ของขอ้มูลที*ได้ นั <นมคี่าความสมัพนัธ์ที*อยู่ใน

ระดบัตํ*า เมื*อนําเขา้มาทําการฝึกสอนและทํานายออกมาจงึพบว่าค่าความ

ผดิพลาดของการทาํนายนั <นมมีากกว่าการทํานายจากราคาจรงิ จงึสรุปผลได้

ว่าในการทํานายราคาหุ้น SET50 นั <นเมื*อใชข้อ้มูลขาเขา้ที*เป็นราคาจรงิที*มี

ความสมัพนัธ์กบัราคาที*เราต้องการทํานายยิ*งสูงก็จะส่งผลให้การทํานายมี

ประสทิธภิาพมากยิ*งขึ<น 
 

 

 

2. สรปุผล 

งานวิจัยนี< ได้นําเสนอการทํานายอนุกรมเวลาของราคาหุ้นด้วย

โครงข่ายประสาทเทียมแบบ  Nonlinear Autoregressive Network with 

Exogenous Inputs ซึ*งใช้โครงสร้างรูปแบบป้อนไปข้างหน้าหลายชั <น เพื*อ

การทํานายค่าที*ต้องการแบบล่วงหน้าโดยการปรบัค่านํ<าหนักและค่าไบแอส 

ของโครงข่ายและนําขอ้มลูยอ้นหลงัที*ต้องการทํานายมาใชใ้นการคาํนวณใน

แบบอนุกรมเวลา จากการทดลองไดใ้ช้ขอ้มูลจากสมการแมก็กี<กลาสนั <นมา

ทําการฝึกสอนจากโครงข่ายประสาทเทียมมีค่าเฉลี*ยของความผิดพลาด

เท่ากบั 2.88515e-4 ค่าการใหเ้หตุผล (Validation) มคี่าเท่ากบั 1.03991e-3 

และค่าที*ได้จากการทดสอบ(Testing) มีค่าเท่ากับ 4.94114e-4 ส่วนการ

ทาํนายราคาจรงิในตลาดหลกัทรพัยน์ั <น ไดผ้ลจากการฝึก (Training) ไดค้่าที*

วดัจากค่าเฉลี*ยของความผิดพลาดเท่ากบั 2.59627e-11 ค่าการให้เหตุผล 

(Validation) มคี่าเท่ากบั 5.66047e-9 และค่าที*ไดจ้ากการทดสอบ (Testing) 

มีค่าเท่ากับ 1.97779e-9 จากผลของค่าความผิดพลาดที*ตํ*าแสดงว่าการ

ทาํนายอนุกรมเวลาของราคาหุน้ดว้ยโครงขา่ยประสาทเทยีมแบบ Nonlinear 

Autoregressive Network with Exogenous Inputs สามารถนํามาใช้ทํานาย

ขอ้มลูไดเ้ป็นอย่างแมน่ยาํและประยุกต์ใชใ้นองคก์ารต่างๆได้ 
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