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ABSTRACT  

In this study, the feed forward multilayer neural network model for 
predicting student admissions was examined and developed. Crucial 
influencing factors of under-the increase and decrease of the number of 
students in the Faculty of Agriculture and Technology Rajamangala 
University of Technology Isan Surin Campus. This research used the 
historical data of students and were analyzed the characteristics of each 
student for training the model. An algorithm for supervised learning 
and the WEKA program were used in the research. There were two 
stages to the research: an analyzing the appropriate factors affecting 
students' attendance in step one, and then bringing the information 
from the first step factors into the model to create learning for the model 
in step two. In this study, selecting of proper model in the learning of 
the data is established by structuring the appropriate structure and 
offering the best validity. This research is divided data in two parts: the 
first part of this study data 70% was conducted by building learning for 
the model, the second part consisted of data 30% was analyzed by 
testing for the model. Moreover, the feed forward multilayer neural 
network's structural parameters were 8-19-2 and its learning cycles were 
500. The result found that the testing on 387 participants showed a mean 
absolute error (MAE), the root mean square error (RMSE), and the 
accuracy value was 0.2179, 0.3696, 82.74%, respectively. 
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บทคัดย'อ  

การวิจัยน้ีเป/นการศึกษาและพัฒนาตัวแบบโครงข>ายประสาทเทียมหลายช้ันแบบ

แพร>ยDอนกลับสำหรับการพยากรณHการเขDาศึกษาต>อของนักศึกษา ภายใตDปKจจัยที่

มีอิทธิพลต>อการเพิ ่มและลดของจำนวนนักศึกษาคณะเกษตรศาสตร Hและ

เทคโนโลยี มหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราชมงคลอีสาน วิทยาเขตสุรินทรH การวิจัยน้ี

ใชDขDอมูลประวัติของนักศึกษามาทำการวิเคราะหHคุณลักษณะนักศึกษาแต>ละคน

เพื่อสรDางการเรียนรูDใหDกับโมเดล การวิจัยน้ีใชDอัลกอริทึมในการเรียนรูDแบบมี

ผูDสอนและใชDโปรแกรม WEKA โดยการวิจัยมีการดำเนินการ 2 ขั้นตอน ขั้นแรก

วิเคราะหHหาปKจจัยที่เหมาะสมที่ส>งผลต>อการเขDาเรียนของนักศึกษา และ ขั้นที่

สอง นำขDอมูลของปKจจัยในขั้นตอนแรกเขDาสู>โมเดลเพื่อสรDางการเรียนรูDใหDแก>

โมเดล สำหรับงานวิจัยน้ีการเลือกหาโมเดลที่เหมาะสมกับการเรียนรูDของขDอมูล

พิจารณาจากการกำหนดโครงสรDางที่เหมาะสมและใหDค>าความถูกตDองที่ดีที่สุด 

โดยการวิจัยไดDแบ>งขDอมูลออกเป/น 2 ส>วน คือรDอยละ 70 ของขDอมูลใชDสำหรับ

การสรDางการเรียนรูDใหDกับโมเดล และรDอยละ 30 ของขDอมูลใชDสำหรับการทดสอบ

โมเดล นอกจากน้ีโครงสรDางของโครงข>ายประสาทเทียมหลายช้ันแบบยDอนกลับมี

โครงสรDางแบบ 8-19-2 และจำนวนรอบของการเรียนรูDเท>ากับ 500 รอบ ซึ่งผล

ของการทดสอบกับขDอมูลจำนวน 387 คน พบว>ามีค>า mean absolute error 

(MAE), root mean square error (RMSE) และค>าความถูกตDองเท>ากับ 0.2179, 

0.3696, 82.74 เปอรHเซ็นตH ตามลำดับ  
 
คำสำคัญ: คลาดเคล่ือนสัมบูรณHเฉล่ีย  รากที่สองของค>าความคลาดเคล่ือนกำลังสอง

เฉล่ีย  ค>าความถูกตDอง  โครงข>ายประสาทเทียม 
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1. บทนำ 

การส>งเสริมการศึกษาของประเทศไทยไดDมีการพัฒนามาอย>างต>อเนื่องตั ้งแต>อดีตจนถึงปKจจุบัน ทั้งนี้เพื่อสรDาง

ทรัพยากรบุคคลที่มีศักยภาพใหDกับประเทศ อย>างไรก็ตามภายใตDสถานการณHโรคระบาดโควิด-19 (Ngamlamom, 

2022) ทำใหDมีนักศึกษาจำนวนหน่ึงที่ไม>ไดDเขDาศึกษาต>อในระดับที่สูงขึ้นไป จากปKญหาดังกล>าวทำใหDนักวิจัยมีแนวคิดที่

จะศึกษาถึงปKจจัยที่มีผลต>อการเขDาศึกษาต>อในระดับที่สูงขึ้นไปของนักศึกษา ตลอดจนการสรDางโมเดลการพยากรณHการ

เขDาศึกษาต>อของนักศึกษา (Wanon and Muangsan, 2020) ในการศึกษาปKจจัยที่มีผลต>อการเขDารับการศึกษาต>อของ

นักเรียนและนักศึกษาหลาย ๆ  แห>ง พบว>าปKจจัยสำคัญที่ส>งผลต>อการเขDารับการศึกษาของนักเรียนและนักศึกษา คือ 

รายไดDของผูDปกครอง เศรษฐกิจ อาชีพ (Intawee, 2021) จากปKจจัยเหล>านี้ส>งผลทำใหDนักเรียนและนักศึกษาไม>ไดDรบั

การศึกษาในระดับที่สูงขึ้นไปเป/นจำนวนมาก จากปKญหาดังกล>าวไดDส>งผลกระทบไปยังสถานศึกษาในระดับสูงหลายแห>ง
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ในดDานจำนวนนักศึกษาที่ลดจำนวนลง รวมทั้งคณะเกษตรศาสตรHและเทคโนโลยี มหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราชมงคล

อีสาน วิทยาเขตสุรินทรH (PimPa, 2018) ดังน้ันการวิจัยครั้งน้ีจึงเป/นการศึกษาปKจจัยที่มีผลต>อการเพิ่มขึ้นหรือลดลงของ

จำนวนนักศึกษาในสถานศึกษา โดยทำการวิเคราะหHหาปKจจัยที่มีความเก่ียวขDองกับการเพิ่มขึ้นหรือลดลงของนักศึกษา

มากที่สุด และทำการสรDางโมเดลพยากรณHแนวโนDมจำนวนนักศึกษาในแต>ละป� 

ในขั้นตอนการศึกษาวิเคราะหHหาปKจจัยที่มีผลต>อการเพิ่มขึ้นหรือลดลงของจำนวนนักศึกษาของคณะเกษตรศาสตรH

และเทคโนโลย ีมหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราชมงคลอีสาน วิทยาเขตสุรินทรHนั้น เริ่มตั้งแต>ศึกษาวิเคราะหHขDอมูลพื้นฐาน

ดDานครอบครัว เศรษฐกิจ และปKจจัยอื่น ๆ ที่มีผลต>อจำนวนการเขDาศึกษาของนักศึกษา หลังจากนั้นไดDทำการศึกษา

โมเดลการพยากรณHแบบต>าง ๆ ที่นักวิจัยไดDมีการนำไปประยุกตHใชDในการแกDปKญหาต>าง ๆ เช>น การพยากรณHรูปแบบของ

การกระทำความผิดซ้ำของเด็กและเยาวชน (Lorpunmanee et al., 2019) การวิเคราะหHขDอมูลผูDบาดเจ็บและเสียชีวิต

จากอุบัติเหตุในช>วงเทศกาลสงกรานตHโดยใชDเทคนิคการทำเหมืองขDอมูล (Treepuech, 2019) เป/นตDน จากการศึกษา

งานวิจัยในโมเดลการพยากรณHในรูปแบบต>าง ๆ พบว>าไดDมีการนำเอาโมเดลแบบโครงข>ายประสาทเทียมไปประยุกตHใชD

ในการพยากรณHขDอมูลที่หลากหลายรูปแบบ ซึ่งงานวิจัยชิ้นนี้ไดDมีการประยุกตHใชDโมเดลแบบโครงข>ายประสาทเทียม

หลายชั้นแบบยDอนกลับมาทำการพยากรณHจำนวนนักศึกษาที่ทำการศึกษาต>อในระดับที่สูงต>อไป (Kanjanasamran 

wong, et al., 2017)  

วัตถุประสงค'   

 1. เพื่อศึกษาการพยากรณHขDอมูลจากตัวแบบโครงข>ายประสาทเทียมแบบแพร>ยDอนกลับเพื่อหาตัวแบบที่เหมาะสมใน

การเรียนรูD 

 2. เพื ่อเปรียบเทียบการทดสอบตัวแบบโครงข>ายประสาทเทียมแบบแพร>ยDอนกลับดDวยค>าความถูกตDองของ 

คลาดเคล่ือนสัมบูรณHเฉล่ียและรากที่สองของค>าความคลาดเคล่ือนกำลังสองเฉล่ีย 

2. วิธีการวิจัย 

1.  แนวคิดและทฤษฎีท่ีเกี่ยวข*อง 

 1.1 การทำเหมืองขDอมูล (data mining) โดย Roiger and Geatz (2003) ไดDใหDความหมายของการทำเหมือง

ขDอมูล (data mining) ว>าเป/นกระบวนการที่ใชDเทคนิคการเรียนรูDผ>าน ระบบคอมพิวเตอรHมากกว>าหน่ึงเพื่อวิเคราะหHและ

สกัดความรูDโดยอัตโนมัติจากขDอมูลที่จัดเก็บอยู> ภายในฐานขDอมูลหนึ่ง ๆ การทำเหมืองขDอมูลมีวัตถุประสงคHเพื่อระบุ

แนวโนDมและแบบแผนของขDอมูล นอกจากน้ี Witten and Frank (2005) กล>าวว>าการทำเหมืองขDอมูลเป/นกระบวนการ

ของการ คDนหาแบบแผนในขDอมูล โดยเป/นกระบวนที่เป/นลักษณะอัตโนมัติหรือกึ่งอัตโนมัติ การคDนหาแบบแผน นั้นมี

ความสำคัญ จะนำไปสู>ประโยชนHต>าง ๆ โดยขDอมูลมักถูกนำเสนอในเชิงปริมาณ ส>วน Rahman (2009) กล>าวว>า การทำ

เหมืองขDอมูลคือ กระบวนการที่ช>วยใหDผูDใชDสามารถเขDาถึงขDอมูลไดD โดยตรงจากฐานขDอมูลที่มีขนาดใหญ> เพื่อวิเคราะหH

ขDอมูล แบ>งแยกประเภทขDอมูล จำแนกรูปแบบและความสัมพันธHของขDอมูลในคลังขDอมูล และนำผลที่ไดDไปใชDในการ

ตัดสินใจทางธุรกิจ หรือวิเคราะหH ขDอมูลทางสถิติทำใหDเกิดความรูDใหม> ๆ โดยผลลัพธHที่ไดDจะมีหลายรูปแบบ เช>น อยู>ใน

รูปแบบของ กฎเกณฑH (rules) เป/นตDน เช>นเดียวกับ Jabjone (2015) ไดDสรุปความหมายของการทำ เหมืองขDอมูลว>า

เป/นกระบวนการคDนหาสารสนเทศหรือความรูDที่อยู>ในฐานขDอมูลขนาดใหญ>ที่ซับซDอน เพื่อนำความรูDที่ไดDไปใชDประโยชนH

ในการตัดสินใจ สารสนเทศที่ไดDอาจนำมาใชDในการทำนายหรือสรDางตัวแบบสำหรับจำแนกหน>วย กลุ>ม หมู> หรือแสดง

ความสัมพันธHระหว>างหน>วยต>าง ๆ หรือใหDขDอสรุปของ สาระในฐานขDอมูลที่ประกอบจากกระบวนการทางสถิติ และการ

เรียนรูDผ>านระบบคอมพิวเตอรH ซ่ึงการ ทำเหมืองขDอมูลมีขั้นตอนการดำเนินการหลายขั้นตอน ดังน้ัน จึงจำเป/นตDองอาศัย

เทคนิคหรือวิธีการต>าง ๆ เช>น การจัดกลุ>ม การคDนหาความสัมพันธH การพยากรณH เป/นตDน (Visutthirat, 2018)  

การคDนหาความสัมพันธHและรูปแบบทั้งหมดซ่ึงมีอยู>จริงในฐานขDอมูล แต>ไดDถูกซ>อนไวDภายในขDอมูลจำนวนมาก 

การทำเหมืองขDอมูลจะทำการสำรวจและวิเคราะหHอย>างอัตโนมัติหรือก่ึงอัตโนมัติ ในปริมาณขDอมูลจำนวนมากใหDอยู>ใน
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รูปแบบที่เต็มไปดDวยความหมายและอยู>ในรูปของกฎโดยความสัมพันธHเหล>าน้ีแสดงใหDเห็นถึงความรูDต>าง ๆ ที่มีประโยชนH

ในฐานขDอมูล (Pacharawongsakda, 2014) ดังแสดงใน Figure 1 

 
Figure 1 Decision-making and action 

 

 1.2 โครงข>ายประสาทเทียม (artificial neural network) หรือข>ายงานประสาท (neural network) เป/นโมเดล

ทางคณิตศาสตรH สำหรับประมวลผลสารสนเทศดDวยการคำนวณแบบคอนเนคชันนิสตH (connectionist) เพื่อจำลองการ

ทำงานของเครือข>ายประสาทในสมองมนุษยHดDวยวัตถุประสงคHที่จะสรDางเครื่องมือซึ่งมีความสามารถในการเรียนรูDการ

จดจำแบบรูป (pattern recognition) และการอุปมานความรูD ( knowledge deduction) สถาปKตยกรรมโครงข>าย

ประสาทเทียมแบ>งเป/น 4 แบบ คือโครงข>ายการส>งขDอมูลแบบไม>ยDอนกลับ (feed forward network) โครงข>ายการส>ง

ขDอมูลแบบยDอนกลับ (feedback network) โครงข>ายประสาทเทียมอย>างง>าย (perceptron) และโครงข>ายประสาท

เทียบแบบแพร>ยDอนกลับ (back propagation) (Supabut, et al., 2015) โดยงานวิจัยเลือกแบบโครงข>ายประสาท

เทียบแบบแพร>ยDอนกลับ ดังแสดงใน Figure 2  

 
Figure 2 Neural network structure 

1.2.1 โครงข>ายประสาทเทียบแบบแพร>ยDอนกลับ ประกอบดDวยช้ันของขDอมูลเบื้องตDน 3 ช้ัน ไดDแก> ช้ันขDอมูล

นำเขDา (input layer) ช้ันซ>อน (hidden layer) และช้ันผลลัพธH (output layer) หรือ back propagation algorithm 

เป/นอัลกอริทึมที ่ใชDในการเรียนรู Dของเครือข>ายใยประสาทวิธีหนึ ่งที ่นิยมใชDในโครงข>ายประสาทเทียมหลายช้ัน

(multilayer perceptron) เพื่อปรับค>าน้ำหนัก (weight) ในเสDนเช่ือมต>อระหว>างโหนดใหDเหมาะสม โดยการปรับค>าน้ี

จะขึ้นกับความแตกต>างของค>าเอาตHพุตที่คำนวณไดDกับค>าเอาตHพุตที่ตDองการ (Kijsirikul, 2003) คำนวณซ้ำ ๆ จนกว>าจะ

ไดDผลลัพธHที่ใกลDเคียงค>าผลลัพธHที่ตDองการซ่ึงเป/นการเรียนรูDแบบมีผูDสอนโดยมีขั้นตอนดังต>อไปน้ี ดังแสดงใน Figure 3 

แสดงโครงข>ายประสาทเทียมแบบแพร>ยDอนกลับ 
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Figure 3 Feed forward neural network (modified from Winston, 1992) 

ขั้นตอนการเรียนรูDของโครงข>ายประสาทเทียมแบบแพร>ยDอนกลับ 

1. คำค>าเอาตHพุตของช้ันซ>อนก>อนทำการปรับค>า ดังสมการที่ 1 

𝑆" = ∑ 𝑋&'
&() ∗ 𝑊&" ……………………………………………….. (1) 

2. ค>าเอาตHพุตของช้ันซ>อนหลังทำการปรับค>า ดังสมการที่ 2  

	𝑦" = ∫(𝑆") ……………………………………………….. (2) 

3. ฟKงกHชันที่ใชDปรับค>า f(x) ดังสมการที่ 3  

𝑓(𝑥) = )
)3456

 ……………………………………………….. (3) 

4. คำนวณค>าเอาตHพุตของโหนดในช้ันเอาตHพุตดDวยสมการที่ 3–4 จากน้ันการปรับค>าผลรวมดDวยฟKงกHชันกระตุDนฟKงกHชัน

ซิกมอยดH ดังสมการที่ 3–3 ซ่ึงจะไดDค>าของโหนดในช้ันเอาตHพุตที่อยู>ในช>วง [0, 1] สำหรับค>าของผลลัพธHในโหนดของช้ัน

เอาตHพุตน้ัน หลังทำการปรับค>าแสดงดังสมการที่ 3–5  

𝑣8 = ∑ 𝑦"9
"() ∗ 	𝑤"8     ……………………………………………….. (4) 

5. ค>าเอาตHพุตของช้ันเอาตHพุตหลังทำการปรับค>า ดังสมการที่ 3–5 

𝑧8 = 𝑓<𝑣8=        ……………………………………………….. (5) 

การหาค>าความผิดพลาดของโหนดในช้ันเอาตHพุตและการทำการปรบัค>าน้ำหนักน้ัน โดยการนำเอาตHพุตที่คำนวณไดDจริง

เปรียบเทียบกับเอาตHพุตที่ไดDกำหนดไวD เพื่อหาค>าความผิดพราดของขDอมูล โดยถDาค>าผิดพราดของขDอมูลนDอยกว>าค>าผิด

พราดที่ยอมรับไดDแลDวน้ัน โครงข>ายประสาทเทียมก็จะทำการรับขDอมูลชุดต>อไปเขDาสู>โครงข>าย โดยถDาไม>ไดDทำการปรับ

น้ำหนักแลDวน้ันโครงข>ายประสาทเทียมจะทำการรับขDอมูลแถวทัดไป และจะกลับไปทำขั้นตอนที่ 1 แต>ถDาเป/นขDอมูลชุด

สุดทDายของขDอมูลแลDวน้ัน จะไปทำตามสมการที่ 9 และ 10 
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6. ค>าความผิดพลาดในแต>ละแถวของขDอมูล ดังสมการที่ 6 

𝑒(?) = )
@
∑ (𝑡8 − 	𝑧8)@
C
8()         ………………………………………………. (6) 

7. การปรับน้ำหนักระหว>างโหนดในช้ันซ>อนและช้ันเอาตHพุต ดังสมการที่ 7 

𝑤"8
(D3)) = 𝑤"8

(D) + 𝑛 G(𝑡8
(?) − 𝑧8

(?)) ∗ 	 H𝑧8
(?) (1 − 𝑧8

(?))J ∗ 𝑦"
(?)K…………………………. (7) 

8. การปรับน้ำหนักระหว>างโหนดในช้ันอินพุตและช้ันซ>อน มีสมการที่ 8 

𝑤&"
(D3)) = 𝑤&"

(D) + 𝑛 G∑ (𝑡8
(?) − 𝑧8

(?)) H𝑧8
(?) (1 − 𝑧8

(?))J 𝑤"8
(D)KC

8() ∗

H𝑦"8
(?) L1 − 𝑦"

(?)MJ [𝑥&
(?)]        …………………………………………………… (8) 

 1.3 การหาค>าความถูกตDองทางสถิติ 

   1.3.1 ค>าคลาดเคลื่อนสัมบูรณHเฉลี่ย (mean absolute error : MAE ) เป/นวิธีที่วัดค>าคลาดเคลื่อนที่เป/นที่

นิยมอีกวิธีหน่ึง ซ่ึงจะช>วยบอกถึงขนาดของความคลาดเคล่ือนรวมไดD ในการวัดค>าความถูกตDองดDวยวิธีน้ีหากค>าที่ไดDมีค>า

นDอยแสดงว>าโมเดลที่ไดDจะมีความแม>นยำมาก (Kaewwijit, 2016) สามารถหาไดDจากสมการที่ 9 

𝑀𝐴𝐸 =	 )
&
∗ ∑ |𝑦TU−𝑦,|     ……………………………………………….. (9) 

   1.3.2 ค>ารากที่สองของค>าความคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ย (root mean square error : RMSE ) เป/น

วิธีการวัดค>าคลาดเคลื่อนแบบมาตรฐาน ซึ่งนิยมใชDกันอย>างแพร>หลาย สามารถหาไดDจากสมการที่ 10 (Taesombat, 

1996) 

𝑅𝑀𝑆𝐸 =	X)
&
∑ (𝑦TU−𝑦,)@&
U()  ……………………………………………….. (10) 

โดยที่ 𝑦TU  แทน ค>าของขDอมูลที่ไดDจากการพยากรณH , 𝑦  แทน ค>าของขDอมูลที่เกิดขึ้นจริง และ 𝑛  แทน จำนวนขDอมูล

ทั้งหมด 

   1.3.3 ค>าความถูกตDอง (accuracy) ที่สามารถหาไดDจากสมการที่ 11 

         ……………………………………………….. (11) 

เมื่อ accuracy (out) แสดงค>าเป/นเปอรHเซ็นตHความถูกตDองจาก, outi ค>าความถูกตDองขDอมูลที่พยากรณHไดD และ T คือ

จำนวนขDอมูลที่พยากรณHทั้งหมด (Chaiwachiragompol and Suwannata, 2016)  

2.  ข้ันตอนและวิธีการ 

 สำหรับการสรDางโมเดลการจำแนกคุณลักษณะของขDอมูล สามารถทำไดDหลายแนวทางทางหน่ึงน้ัน คือการนำขDอมูล

ประวัตินักศึกษามาสรDางเป/นโมเดลการจำแนกประเภทขDอมูลโดยใชD วิธีโครงข>ายประสาทเทียม (neural network) 

บอกปKจจัยที่สำคัญและคลาส (class) ปลายทางแทนนักศึกษาที่ตDองการจะเขDาเรียนกับนักศึกษาที่ไม>ตDองการจะเขDา

เรียน โดยผูDวิจัยไดDแบ>งการดำเนินงานออกเป/นขั้นตอนดังน้ี 

 2.1 การเก็บรวบรวมขDอมูล จะทำการเก็บรวบรวมขDอมูลประวัตินักศึกษาคณะเกษตรศาสตรHและเทคโนโลยี 

มหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราชมงคลอีสาน วิทยาเขตสุรินทรH โดยเก็บรวบรวมเป/นป�การศึกษา ป� พ.ศ. 2560 ไดDขนาด

ตัวอย>างขDอมูลที่ใชDในการวิจัยจำนวน 1,192 คน  

TOut
T
OutOutaccuracy i

Out

i

i Î=å
=

,)(
1
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 2.2 การเตรียมขDอมูลทำการคัดเลือกและจัดรูปแบบขDอมูลใหDเหมาะสมกับโครงข>ายประสาทเทียม (neural 

network) ดDวยเทคนิคการทำเหมืองขDอมูล โดยมีวิธีการคัดเลือกขDอมูลดังน้ี 

  2.2.1. การคัดเลือกขDอมูล (data selection) จุดประสงคHหลักคือ การระบุลักษณะขDอมูลที่ตDองการแลDวทำ

คัดเลือกขDอมูลที่ตDองการ ซ่ึงขDอมูลที่ไดDจะแตกต>างกันไปตามจุดประสงคHของแต>ละปKจจัย 

   2.2.2. การกล่ันกรองขDอมูล (data cleaning) จุดประสงคHเพื่อม่ันใจว>าคุณภาพของขDอมูลที่ถูกเลือกน้ันถูกตDอง

และเหมาะสม เน่ืองจากขDอมูลที่ถูกเลือกมาจากกระบวนการเลือกขDอมูลน้ันอาจมีขDอมูลไม>ถูกตDอง 

   2.2.3. การแปลงรูปขDอมูล (data transformation) จุดประสงคHเพื่อแปลงขDอมูลใหDอยู>ในรูปที่พรDอมจะนำไป

วิเคราะหHตามอัลกอริทึมของการทำเหมืองขDอมูลที่เลือกใชD เช>น การแบ>งช>วงอายุใหDเป/นกลุ>ม ๆ หรือ กำหนดตัวเลข

ใหDกับแต>ละกลุ>มของขDอมูล ดังแสดงใน Table 1 และ Table 2 

Table 1 Variables used in model 

Variables Description 

sex sex of student 

age age of student 

distance distance 

status status of parent 

income total income of parent 

occupation occupation of parent 

major_of_study major of study 

education_Level education level 

 

Table 2 Initial variable value 

Variables Value 

sex:  male, female 0,1 

age real number 

distance real number 

status: 

live together 

separation 

father remarried 

mother remarried 

father and mother remarried  

divorce 

parents die 

 

01 

02 

03 

04 

05 

06 

07 

income real number 

occupation: 

government service 

government employee 

business person 

farmer 

 

01 

02 

03 

04 
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Variables Value 

work for hire 

unemployed 

others  

05 

06 

07 

major of study: technology 

computer, mechanical 

engineering, and others 

1,0,… 

education level: 

bachelor 

certification 

 

0 

1 

เม่ือแทนค>าขDอมูลดDวยตัวเลขและแปลงใหDสามารถนำไปใชDในตัวแบบ โดยผลลัพธHของขDอมูลนำเขDาที่ประกอบดDวย เพศ 

อายุ ระยะทาง สถานภาพของบิดามารดา รายไดDรวมของครอบครัว อาชีพ สาขาวิชา ระดับชั้น คือนักศึกษาที่จะเขDา

ศึกษาและนักศึกษาที่ไม>เขDาศึกษา 

3. วิเคราะห'ป�จจัยท่ีมีอิทธิพลต/อการเข*าศึกษา 

 ขั้นตอนการทำงานโครงสรDางตัวแบบการฝ¢กสอนขDอมูล ตั้งแต> พ.ศ. 2557 ถึง พ.ศ. 2561 มีจำนวนทั้งหมด 1,192 

คน ประกอบดDวย เพศ อายุ ระยะทาง สถานภาพของครอบครัว รายไดDรวมของครอบครัว อาชีพของผูDปกครอง สาขา 

และระดับช้ัน 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
 

Figure 4 Factor analysis diagram 
 

ขั้นตอนการวิเคราะหHปKจจัยที่มีอิทธิพลต>อการเขDาศึกษา ดังแสดงใน Figure 4 สามารถอธิบายขั้นตอนการทำงานไดDดังน้ี 

 3.1 กำหนดปKจจัยที่จะทำการฝ¢กสอน ไดDแก> เพศ อายุ ระยะทาง สถานภาพของครอบครัว รายไดDรวมของ

ครอบครัว อาชีพของผูDปกครอง สาขา ระดับช้ัน ตั้งแต>ป� พ.ศ. 2557 ถึง 2561 จำนวน 1,192 คน 

 3.2 ทำการป£อนอินพุตชุดขDอมูลฝ¢กสอนใหDแก>โครงข>ายและทำการคำนวณเอาตHพุตโดยเริ่มตDนจากขDอมูลแรก 

 3.3 กำหนดอัตราการฝ¢กสอนใหDกับโครงข>ายเป/น 70:30 จำนวนการสอน 500 รอบ โดยใชDโครงสรDางแบบจำลอง

ที่ใชDในการสอน 8-19-2 

สร*างตัวแบบด*วยข*อมลูฝ�กสอน 

พ.ศ. 2557–2561  

จำนวน 1,192 คน 

education level 
major of 

study 
occupation 

income 

ของครอบ 

ครัว 

distance age sex 

รายไดDรวมของ

ครอบครัว 

อาชีพของผูDปกครอง 

สาขา 

ระดับชั้น 
 

เพศ 

อายุ 

ระยะทาง 

สถานภาพของครอบครัว 

เปรียบเทียมตัวแบบ 

70:30 

ตัวแบบท่ีเหมาะสม 

status 
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   3.3.1 ทำการป£อนชุดขDอมูลจำนวนทั้งหมดคือ 8 ปKจจัยและดูผลลัพธHที่ไดDจากค>าความถูกตDอง ค>า MAE และ 

ค>า RMSE 

   3.3.2. ทำการลดขDอมูลนำเขDาที่ละปKจจัย และดูผลลัพธHที่ไดDจากค>าความถูกตDอง ค>า MAE และ ค>า RMSE  

 3.4 ทำการเปรียบเทียบผลลัพธHที่ไดDจากอัตราการฝ¢กสอน 70:30 

 3.5 เลือกตัวแบบที่เหมาะสมและมีผลลัพธHที่ดีที่สุดขั้นตอนการสอน (training) 

   3.5.1 นำขDอมูลเขDา (input) ที่มีการแปลงเรียบรDอย ขั้นตอนการสอนตDองมีชุดขDอมูลเป£าหมายเพื่อใหDตัวแบบ

เรียนรูDค>าเป£าหมาย และตDองทำการแปลงใหDอยู>ในรูปแบบเดียวกันเม่ือไดDขDอมูลนำเขDา (input) และชุดขDอมูลเป£าหมายที่

แปลงค>าแลDวตามตารางที่ 3 ก็สามารถทำการสอนดDวยตัวแบบ โดยใชDอัตราการสอนและการทดสอบดDวยอัตราทดสอบ 

70:30 โดยมีการกำหนดจำนวนการสอน 500 รอบ โดยโครงสรDางแบบจำลองที่ใชDในการสอนคือ 8-19-2 

4. วิธีการท่ีใช*ในการวิจัย  

 ในการวิเคราะหHขDอมูลโดยทำเหมืองขDอมูลมีอัลกอริทึมที่ใชDในการวิเคราะหHมากมาย ซ่ึงไดDพิจารณาเลือกใชDเทคนิค

เครือข>ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น (multi-layer neural network) มาทำการสอนดDวยเทคนิควิธีแบ็คพรอพพา

เกช่ัน (back propagation) เพราะเป/นเทคนิคที่นิยมใชDในการแบ>งประเภทของขDอมูลเนื่องจากความสามารถในการ

จำลองพฤติกรรมทางกายภาพของระบบที่มีความซับซDอนจากขDอมูลที่ป£อนใหDเรียนรูD งานวิจัยนี้ไดDเลือกใชDโปรแกรม 

WEKA ในการสรDางแบบจำลองเพื ่อการวิเคราะหH เพราะเป/นโปรแกรมที ่มีความสามารถสูง และใหDผลลัพธHที ่มี

ประสิทธิภาพจากหลาย ๆ งานวิจัยที่ไดDนำโปรแกรม WEKA มาใชDผลลัพธHที่ไดDมีประสิทธิภาพและแม>นยำ 

3. ผลการวิจัย 

  ผลจากการดำเนินงานวิจัยเม่ือนำขDอมูลเขDามีการแปลงค>าเรียบรDอย จึงนำขDอมูลเขDาขั้นตอนการสอนตDองมีชุด

ขDอมูลเป£าหมายเพื่อใหDตัวแบบเรียนรูDค>าเป£าหมาย โดยการแปลงค>าขDอมูลใหDอยู>ในรูปแบบเดียวกัน ใชDอัตราการสอนและ

การทดสอบดDวยอัตรา 70:30 โดยมีการกำหนดจำนวนการสอน 500 รอบ โดยโครงสรDางแบบจำลองที่ใชDในการสอน คือ 

8-19-2 จำนวนปKจจัยนำเขDา 8 จำนวนชั้นซ>อน 19 ชั้นและจำนวนชั้นผลลัพธH 2 ชั้นเป/นผลลัพธHที่ตDองการ YES คือ

นักศึกษาที่จะเขDาศึกษาที่จะเขDาศึกษา NO คือนักศึกษาที่ไม>เขDาศึกษา จำนวนขDอมูลการสอน 805 และจำนวนขDอมูล

ทดสอบเท>ากับ 387 คนไดDดังแสดงใน Figure 5 และแสดงผลค>าความถูกตDอง ดังแสดงใน Table 3 

 
Figure 5 Model structure 
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Table 3 Factor classification 

Classification results 
Tested with a 30% 

Amount of data Accuracy percentage 

accuracy 320 82.74% 

error 67 17.52% 

MAE 0.2179 

RMSE 0.3696 

 จาก Table 3 สรุปผลการทดสอบตัวแบบดDวยการกำหนดอัตราการฝ¢กสอนดDวยตัวแบบ 70:30 ใชDโครงสรDาง 8-19-2 

ผลที่ไดDจากทำทดสอบมีค>าความถูกตDอง 82.74 เปอรHเซ็นตH โดยวัดค>าความคลาดเคล่ือนดDวยวิธี MAE ไดD 0.2179 และ 

RMSE ไดD 0.3696 

4. สรุปผลวิจัยและอภิปรายผล 

การวิจัยในครั้งน้ีมีวัตถุประสงคHเพื่อสรDางและทดสอบโมเดล เพื่อหาโมเดลที่เหมาะสมจากค>าความคลาดเคล่ือนวิธีค>า

คลาดเคลื ่อนสัมบูรณHเฉลี ่ย (MAE) และค>ารากที ่สองของค>าความคลาดเคลื ่อนกำลังสองเฉลี ่ย (RMSE) โดยใชD

ความสามารถของโครงข>ายประสาทเทียมในการวิเคราะหHปKจจัย ดDวยเทคนิคแบ็คพรอบพาเกชัน (back propagation 

neural network) ในอัตราการเรียนรูDของขDอมูลฝ¢กสอนและทดสอบ 70:30 ใหDผลการทดสอบตัวแบบเป/นที่ยอมรับไดD 

จากงานวิจัยยังตDองมีส>วนที ่ต Dองดำเนินการเพิ ่มเติม คือการหาค>าความคลาดเคลื ่อนของแต>ละปKจจัยเพื ่อนำมา

เปรียบเทียบกับตัวแบบที่ไดDออกแบบไวD การไดDโมเดลที่เหมาะสมกับขDอมูลจะสามารถหาปKจจัยที่ส>งผลกระทบต>อการเขDา

ศึกษาต>อ ซ่ึงจะไดDนำปKจจัยแต>ละตัวมาวิเคราะหHในลำดับถัดไป และควรมีการเปรียบเทียบกับตัวแบบอ่ืน ๆ เพื่อหาค>า

ความถูกตDองของการเรียนรูDของขDอมูลมากยิ่งขึ้น 

การนำความสามารถของโครงข>ายประสาทเทียมมาใชDในการวิเคราะหHปKจจัยนั้น สามารถที่จะทำการปรับปรุงการ

เรียนรูDไดDดDวยตัวเอง และสามารถปรับรูปแบบต>าง ๆ ของโครงข>ายใหDเขDากับลักษณะของขDอมูลไดD เช>น ชนิดของ

โครงข>าย ฟKงกHชันการสอน ฟKงกHชันการเรียนรูD ฟKงกHชันส>งต>อ จำนวนช้ันของโครงข>าย จำนวนโหนดภายในช้ันซ>อนแต>ละ

ช้ัน จำนวนรอบการสอน เป/นตDน ซ่ึงส>วนประกอบเหล>าน้ีไม>มีทฤษฎีที่กำหนดรูปแบบไวDตายตัว ดังน้ันการนำโครงข>าย

ประสาทเทียมไปประยุกตHใชDงานตDองขึ้นอยู>กับลักษณะงานที่ตDองการทำเป/นหลัก ซึ่งในการพัฒนาระบบต>างนั้นหาก

สามารถที่จะทำการปรับค>าความผิดพลาดเฉล่ีย MAE, RMSE ใหDนDอยลงเขDาใกลDค>าศูนยHไดDมากเท>าใดก็จะส>งผลทำใหDผล

ลัพธHที่ไดDมีค>าใกลDเคียงกับค>าจริงมากขึ้นตามไปดDวย 

5. กิตติกรรมประกาศ 

ขอขอบคุณ คณะเกษตรศาสตรHและเทคโนโลยีที่สนับสนุนทุนวิจัยครั้งน้ี สาขาเทคโนโลยีคอมพิวเตอรH มหาวิทยาลัย

เทคโนโลยีราชมงคลอีสาน วิทยาเขตสุรินทรH บุคลากรทุกภาคส>วนที่มีส>วนร>วมใหDการดำเนินการวิจัยสำเร็จลุล>วงไปตาม

เป£าหมาย  
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