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บทคดัยอ  

งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงคเพื่อเปรียบเทียบรูปแบบการพยากรณที่เหมาะสม สําหรับการพยากรณ

ปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทย โดยใชขอมูลจากสํานักงานนโยบายและแผน

พลังงาน กระทรวงพลังงาน ระหวางเดือนกรกฎาคม พ.ศ. 2560 ถึงเดือน กันยายน พ.ศ. 2563 จํานวน 

39 คา ซึ่งขอมูลจะถูกแบงออกเปน 2 ชุด คือ ชุดท่ี 1 ตั้งแตเดือนกรกฎาคม พ.ศ. 2560 ถึงเดือนธันวาคม 

พ.ศ. 2562 จํานวน 30 คา เพื่อใชสําหรับการศึกษาและเปรียบเทียบความเหมาะสมของรูปแบบการ

พยากรณทั้ง 6 รูปแบบ ไดแก 1) รูปแบบคาเฉลี่ยเคลื่อนที่ 2) รูปแบบแนวโนมเชิงเสน 3) รูปแบบปรับ

เรียบเอ็กซโพแนนเชียลอยางงาย 4) รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสองครั้ง 5) รูปแบบปรับ

เรียบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสามครั้ง และ 6) รูปแบบแยกสวนประกอบ จากนั้นจะเลือกรูปแบบการ

พยากรณท่ีเหมาะสมกับขอมูลที่ทําการศึกษามากที่สุด โดยพิจารณาจากรูปแบบการพยากรณที่ใหคาเฉลีย่

เปอรเซ็นตความคลาดเคลื่อนสมบูรณ และคาเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนสมบูรณเฉลี่ยที่ตํ ่าที่สุด และเมื่อ

เลือกรูปแบบการพยากรณที่เหมาะสมที่สุดไดแลว จึงนํามาคํานวณหาชวงการพยากรณลวงหนา 3 เดือน 

6 เดือน และ 9 เดือน กับขอมูลชุดท่ี 2 คือขอมูลตั้งแตเดือนมกราคม พ.ศ. 2563 ถึงเดือนกันยายน พ.ศ. 

2563 จํานวน 9 คา ผลการศึกษาพบวา รูปแบบแยกสวนประกอบ เปนรูปแบบการพยากรณที่มีความ

เหมาะสมที่สุดกับขอมูลปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทยมากที่สุด และเหมาะสม

สําหรับการพยากรณลวงหนา 3 เดือน 

คาํสาํคญั: การพยากรณ, พลังงานระยะสั้น, วิธีแยกสวนประกอบ, วิธีแนวโนมเชิงเสน 
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Abstract  

The purpose of this research was comparing of the most appropriate forecasting 

methods for predicting of short-term energy demand in Thailand. The data, gathered from 

Energy Policy and Planning Office, Ministry of Energy between July 2017 and September 

2020, of 39 values were used and separated into two groups. The first group was 

contained 30 values between July 2017 and December 2019 for studying and comparing 

the most appropriate forecasting methods by (1) Moving Average Method, 2) Trend 

Analysis Method, 3) Single Exponential Smoothing Method, 4) Double Exponential 

Smoothing Method, 5) Triple Exponential Smoothing Method, and 6) Decomposition 

Method. The suitable forecasting method was chosen by considering the smallest value 

of Mean Absolute Percent Error (MAPE) and Mean Absolute Deviation (MAD). Then the 

selected most appropriate method was used to determine the most suitable forecasting 

period by the second group which was contained 9 values from January 2020 to 

September 2020 for finding the most appropriate for the predictive timing. The result 

indicated that Decomposition Method was the best and suitable for forecasting in 

advance of 3 months. 

Keywords: Forecasting, Short-Term Energy, Decomposition Method, Trend Analysis 

Method 

บทนาํ 

ในปจจุบันจะเห็นไดวาทุก ๆ ประเทศไดใหความสําคัญตอนโยบายการจัดการดานพลังงาน 

เนื่องจากพลังงานเปนปจจัยหลักที่สําคัญที่ใชในการขับเคลื่อนทางเศรษฐกิจ รวมทั้งเปนปจจัยที่สงเสริม

สวัสดิภาพ และความผาสุกของประชาชนในประเทศ และยังมีสวนเกี่ยวของโดยตรงในการตอยอดสูการ

พัฒนาในทุก ๆ ดาน ทั้งภาคอุตสาหกรรม เกษตรกรรม แรงงาน สังคม ตลอดจนภาคครัวเรือน เปนตน 

จึงสงผลใหหลายประเทศ โดยเฉพาะประเทศเศรษฐกิจเกิดใหม มีการขยายตัวของความตองการพลังงาน

ในรูปแบบตาง ๆ เพ่ิมสูงข้ึน ซึ่งการเจริญเติบโตทางเศรษฐกิจนี้จะมีผลโดยตรงตอความตองการพลังงานที่

เพ่ิมมากขึ้นตามไปดวย  

 

ประเทศไทยเปนหนึ่งในประเทศที่มีปริมาณความตองการใชพลังงานในรูปแบบตาง ๆ เพิ่มสูงข้ึน

อยางตอเนื่องในทุก ๆ ป โดยพลังงานดังกลาวมีทั้งที่ผลิตไดภายในประเทศและนําเขาจากตางประเทศ 
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หนึ่งในพลังงานที่ประเทศไทยมีความตองการใชมากที่สุด ไดแก นํ้ามันดิบ ซึ่ง 45% ของปริมาณท้ังหมดที่

ใชผลิตไดจากแหลงผลิตในอาวไทย ในขณะที่ 55% ที่เหลือมีการนําเขาจากประเทศเพื่อนบาน โดย

นํ ้ามันดิบจัดเปนพลังงานสิ ้นเปลืองชนิดหนึ ่งที่ไดจากทรัพยากรธรรมชาติ เมื่อใชแลวจะหมดไป ไม

สามารถผลิตทดแทนได นอกจากนํ้ามันดบิแลว ประเทศไทยยังมีการใชกาซธรรมชาติ ถานหิน/ลิกไนต ใน

ปริมาณที่สูงรองลงมา ตามลําดับ เมื่อประเทศไทยมีการพ่ึงพิงการนําเขาพลังงานจากตางประเทศมากข้ึน

ตามปริมาณความตองการใชพลังงานภายในประเทศ จะสงผลกระทบโดยตรงตอเศรษฐกิจการเงินของ

ประเทศอยางมีนัยสําคัญ เนื่องจากตองมีการใชเงินจํานวนมากในการนําเขาพลังงาน ทําใหภาคธุรกิจ              

ตาง ๆ  มีตนทุนในการผลิต และการบริการที่สูงขึ้น 

จากปญหาดังกลาวทําใหเกิดกระแสแนวคิดในการพัฒนาประเทศอยางยั่งยืน โดยใหความสําคัญ

กับการพ่ึงพาตนเองในดานพลังงานใหมากยิ่งข้ึน ซึ่งมียุทธศาสตรสําคัญ ไดแก การใชพลังงานท่ีมีอยูอยาง

ประหยัด การใชประโยชนจากพลังงานที่มีในประเทศใหเพ่ิมมากข้ึน รวมถึงการหาแหลงพลังงานทดแทน 

อาทิ พลังงานหมุนเวียน พลังงานจากผลผลิตทางการเกษตร เปนตน อยางไรก็ตามการแกปญหาสวนใหญ

ยังไมสามารถทําใหเห็นผลไดอยางจริงจัง และยังไมบรรลุสูเปาหมายที่จะสามารถทําใหประเทศไทยมี

ศักยภาพในการพึ่งพาตนเองในดานพลังงานไดอยางแทจริง จึงมีความจําเปนอยางยิ ่งที ่ประเทศไทย

จะตองทบทวนการดําเนินงานที่ผานมาและกําหนดยุทธศาตรใหม ๆ ดานพลังงานท่ีนําไปสูความสามารถ

ในการพ่ึงตนเองใหไดในที่สุด 

กระทรวงพลังงานเปนอีกหนึ่งหนวยงานที่มีนโยบายในการจัดทําแผนพลังงานระยะสั้น 5 ป เพื่อ

สนับสนุนและสงเสริมใหทุกภาคสวนภายในประเทศมีการพึ่งพาการใชพลังงานภายในประเทศใหไดมาก

ที่สุด รวมถึงวางแผนการใชพลังงานระยะสั้นภายในประเทศ จึงกําหนดนโยบายที่สําคัญในแผนพลังงาน 

ไดแก การสงเสริมใหประชาชนใชรถยนตไฟฟา (EV) แทนการใชรถยนตที่ใชนํ้ามันเชื้อเพลิง  การจัดหา

ติดตั้งแผงโซลารเซลล เพ่ือนําพลังงานท่ีไดมาใชเปนพลังงานสํารอง การนําระบบ Big Data มาใชสําหรับ

การตรวจสอบขอมูลดานพลังงานผานระบบมือถือ เปนตน (ศูนยขาวพลังงาน, 2561) 

เพื ่อเปนประโยชนในการวางแผนการใชพลังงานระยะสั้นภายในประเทศ ผู วิจัยจึงใชขอมูล

ปริมาณความตองการพลังงานระยะสัน้ในประเทศไทย จากสํานักงานนโยบายและแผนพลงังาน กระทรวง

พลังงาน ตั้งแตเดือนกรกฎาคม พ.ศ. 2560 ถึงเดือนกันยายน พ.ศ. 2563 จํานวนทั้งสิ้น 39 คา มาใชใน

การศึกษาและเปรียบเทียบรูปแบบการพยากรณที่เหมาะสม สําหรับการพยากรณปริมาณความตองการ

พลังงานระยะสั้นในประเทศไทย โดยจะศึกษาจากรูปแบบการพยากรณทั้ง 6 รูปแบบ ไดแก 1) รูปแบบ

คาเฉลี่ยเคลื่อนที่ 2) รูปแบบแนวโนมเชิงเสน 3) รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลอยางงาย 4) รูปแบบ

ปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสองครั้ง 5) รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสามครั้ง และ 6) 

รูปแบบแยกสวนประกอบ  

การที่ผูวิจัยเลือกรูปแบบการพยากรณทั้ง 6 รูปแบบนี้มาใชในการศึกษา เนื่องจากเปนรูปแบบการ

พยากรณอนุกรมเวลาที่นิยมใชกันอยางแพรหลาย กลาวคืออาศัยความสัมพันธขอมูลในอดีต มาหา
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รูปแบบที่เหมาะสม เพื่อใชสรางสมการการพยากรณคาตาง ๆ ที่สนใจในอนาคต โดยที่รูปแบบคาเฉลี่ย

เคลื่อนที่จะใหความสําคัญกับขอมูลทุกคาเทา ๆ กัน ในขณะที่รูปแบบแนวโนมเชิงเสน จะมีขอกําหนด

เกี่ยวกับความสัมพันธของขอมูลที่นํามาวิเคราะหวาตองมีความสัมพันธเปนเสนตรงเทานั้น สําหรับ

รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลจะคลาย ๆ กับรูปแบบคาเฉลี่ยเคลื่อนท่ี แตจะแตกตางกันตรงท่ีมีการ

ใหนํ้าหนักหรือความสําคัญของขอมูลที่เกิดขึ้นลาสุดกอน  ในขณะที่รูปแบบแยกสวนประกอบ จะเปน

รูปแบบที่มีการแยกองคประกอบตาง ๆ ของขอมูล ออกเปนสวน ๆ กอนสรางสมการการพยากรณ ซึ่ง

สอดคลองกับงานวิจัยของ เฉลิมชาติ ธีระวิริยะ (2560) จารุเดช โตจําศิลป และ สิทธิพร พิมพสกุล 

(2561) สุนิทรา ตั้งซาย และคณะ (2562) อนัทชา พุมพวง และคณะ (2562) เปนตน จากรูปแบบการ

พยากรณท้ัง 6 รูปแบบดังท่ีกลาวขางตน ผูวิจัยจะเลือกรูปแบบการพยากรณท่ีมีประสิทธิภาพและมีความ

เหมาะสมมากที่สุด มาคํานวณหาชวงเวลาการพยากรณลวงหนาที่เหมาะสม แลวนําไปใชในการพยากรณ

ปริมาณความตองการพลังงานระยะสัน้ในประเทศไทยตอไปในอนาคต 

วธิกีารวิจยั 

การพยากรณปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทย มีขั้นตอนดังตอไปนี ้

1. การจัดเตรียมขอมูล 

ขอมูลที่ใชในการพยากรณปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทย ไดมาจากการเก็บ

รวมรวมโดยสํานักงานนโยบายและแผนพลังงาน กระทรวงพลังงาน ระหวางเดือนกรกฎาคม พ.ศ. 2560 

ถึงเดือน กันยายน  พ.ศ. 2563 โดยผูวิจัยจะแบงขอมูลดังกลาวออกเปน 2 ชุด คือ ชุดท่ี  1 รับใชสําห

การศึกษารูปแบบการพยากรณ จํานวน 30 คา ตั้งแตเดือน กรกฎาคม พ.ศ. 2560 ถึงเดือนธันวาคม พ.ศ. 

2562 และขอมูลชุดที่  2 เปนขอมูล ปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทย ตั้งแตเดือน

มกราคม พ.ศ. 256 3 ถึงเดือนกันยายน  พ.ศ. 2563 จํานวน 9 คา  ใชเปนขอมูลสําหรับการหาชวงเวลาการ

พยากรณลวงหนาที่เหมาะสมที่สุดของรูปแบบการพยากรณที่ใหคาเฉลี่ยเปอรเซ็นตความคลาดเคลื่อน

สมบูรณ (MAPE) และคาเฉลี่ยความคลาดเคลือ่นสมบูรณเฉลีย่ที่ตํ่าที่สุด (MAD) ที่ตํ่าที่สุดจากขอมูลชุดที่ 1  

 

2. การวเิคราะหขอมลูเบือ้งตน 

เพื่อตรวจสอบวาขอมูลปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทย ทั้ง 39 คา มีคา

ผิดปกต ิ(Outlier) หรือไม จะทําการตรวจสอบโดยใชวิธีบ็อกพล็อต (Box Plot) และถาหากพบวามีขอมูล

ที่มีคาผิดปกติ จะตองทําการปรับคาผิดปกตินั้น ดวยวิธี Box-Cox transformation กอนที่จะใชเปนขอมูล

เริ่มตนสําหรับการพยากรณในขั้นตอนตอไป โดยเกณฑที่ใชในการปรับคาผิดปกติ แสดงดังตารางที่ 1          

(นิติพงษ สงศรีโรจน, 2557)  
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ตารางที ่1 เกณฑที่ใชในการปรับคาผิดปกติของขอมูล จากวิธี Box-Cox transformation 

คา   รปูแบบการแปลงขอมลู คา   รปูแบบการแปลงขอมลู 

-1  y 1 / y  0.5  y y  

-.05  y 1 / y  1  y y  

0  y ln (y)    

 

เมื่อ   y   แทน คาของขอมูลที่ตองการศึกษา 

 y   แทน คาของขอมูลหลังจากแปลงขอมูลโดยใชวิธี Box-Cox transformation 

     แทน คาพารามิเตอรที่ใชในการกําหนดรูปแบบการแปลง 

 

3. รูปแบบการพยากรณทั้ง 6 รูปแบบที่ใชในงานวิจัย มีรายละเอียดตาง ๆ ดังตอไปนี้  

3.1 รูปแบบคาเฉลี่ยเคลื่อนท่ี (Moving Average Method)  

เปนรูปแบบการพยากรณที่สรางสมการพยากรณจากการเฉลี่ยคาสังเกตลาสุดจํานวน n 

คา โดยใหนํ้าหนักของขอมูลเทากัน และไมกําหนดจํานวนคาสังเกต n ท่ีนํามาเฉลี่ยไวแนนอน แตจะเลือก 

n ที่ทําใหคาพยากรณใกลเคียงกับคาจริงมากที่สุด โดยพิจารณาจากคา n ที่ทําใหคาคลาดเคลื่อนโดยรวม

ตํ่าที่สุด รูปแบบการพยากรณนี้เหมาะกับขอมูลท่ีไมมีแนวโนมและฤดกูาล (รัชฎา แตงภูเขียว และ ณัฐนันท 

อิสสระพงศ, 2562) มีสมการการพยากรณหนึ่งชวงเวลาลวงหนาที่เวลา t ดังนี ้

     t t 1 t 2 t nF (A A ... A ) / n                   (1) 

เมื่อ  tF      แทน คาพยากรณ ณ เวลา t 

t nA  แทน ขอมูลจริง ณ เวลา t-n 

 n      แทน จํานวนขอมูลท่ีใชในการหาคาเฉลี่ย 

3.2 รูปแบบแนวโนมเชิงเสน (Trend Analysis) 

เปนรูปแบบการพยากรณที่ใชหลักการทางคณิตศาสตรมาพิจารณาปจจัยตาง ๆ ที่ตองการ

ศึกษา หากปจจัยดังกลาวนั้นมีความสัมพันธกันในรูปแบบเชิงเสน ก็สามารถใชรูปแบบการพยากรณนี้ใน

การสรางสมการเสนตรง เพื่อใชในการพยากรณคาในอนาคต (รัชฎา แตงภูเขียว และ ณัฐนันท อิสสระ

พงศ, 2562) มีรูปแบบสมการเพื่อใชสําหรับการพยากรณดังนี้      

 

    ŷ a bt                          (2) 
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เมื่อ    ŷ    แทน คาพยากรณสําหรับชวงเวลา t 

 a    แทน คาตัดแกนที่ชวงเวลา 0 

 b    แทน คาความชัน 

 t    แทน ตัวแปรที่ตองการศึกษา 

 

3.3 ร ูปแบบปร ับเร ียบเอ ็กซ โพแนนเชียลอย างง าย (Single Exponential Smoothing 

Method) 

 เปนรูปแบบการพยากรณที ่เหมาะกับขอมูลที่มีการเปลี่ยนแปลง เฉพาะความผันแปร

เน่ืองจากเหตุการณที่ผิดปกติเพียงอยางเดียว คาพยากรณที่ไดจะคํานวณจากขอมูลที่ผานมาในอดีตท้ังหมด 

และมีการกําหนดความสําคัญหรือนํ้าหนักของขอมูลแตละคาไมเทากัน โดยจะใหความสําคัญกับขอมลูที่

เกิดขึ้นลาสุดเปนอันดับแรก และจะคอย ๆ ลดการกําหนดความสําคัญหรือนํ้าหนักของขอมูลออกไปตาม

ระยะเวลา ทั้งนี้จะกําหนดใหคาสัมประสิทธิ์ปรับใหเรียบ   มีคาอยูระหวาง 0 ถึง 1 (ทรงศิริ แตสมบัติ, 

2549) สวนรูปแบบของการพยากรณ ณ ชวงเวลาลวงหนา t มีดังนี ้

    t 1 t tF Y (1 )F                           (3) 

 

เมื่อ    t 1F    แทน คาพยากรณในชวงเวลาตอไป 

       แทน คาถวงนํ้าหนักปรับเรียบ 

 tY       แทน คาจริงในชวงเวลาปจจุบัน 

 tF       แทน คาพยากรณในชวงเวลาปจจุบัน 
 

3.4 รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสองครั้ง (Double Exponential Smoothing 

Method) 

 เปนรูปแบบการพยากรณที่คลายกับรูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลอยางงาย แตจะ

แตกตางกันตรงที่รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลอยางงาย เหมาะกับขอมูลท่ีไมมีทั้งแนวโนมและ

อิทธิพลของฤดูกาล จึงมีคาคงที่สําหรับปรับเรียบเพียง    คา คือ 1 แตรูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนน

เชียลแบบสองครั้ง จะเหมาะสําหรับขอมูลที่มีแนวโนม แตไมมีอิทธิพลของฤดูกาล จึงมีคาคงที่สําหรับปรับ

ระดับ   คา คือ 2 และ   (ทรงศริิ แตสมบัติ, 2549) มีสมการท่ีใชในการพยากรณ คือ 

  t n t tŶ L b n                               (4) 

 

เมื่อ    t nŶ   แทน คาพยากรณในชวงเวลาที่ t+n 
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tL     แทน คาคงที่ จะหาไดจาก      t t t 1 t 1L Y (1 )(L b )  

  
tb    แทน คาประมาณแนวโนมของขอมูล จะหาจาก       t t t 1 t 1b (L L ) (1 )b  

  n      แทน ชวงเวลาของการพยากรณ  

   ,   แทน พารามิเตอรของการพยากรณซึ่งมีคาอยูระหวาง  1 ถึง 0 

 

3.5 รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสามครั ้ง (Triple Exponential Smoothing 

Method) 

มีชื่อเรียกอีกอยางวารูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลแบบโฮลท )Holt’s Linear 

Method) โดยรูปแบบการพยากรณนี้จะเหมาะสําหรับการพยากรณขอมูลที่มีแนวโนม อิทธิพลของฤดูกาล 

ใชพยากรณระยะสั้นถึงปานกลาง ไมนิยมใชกับขอมูลที่เปนรายป เพราะจะทําใหไมสามารถแยกอิทธิพล

ของฤดูกาลได แตนิยมใชกับขอมูลที่อยูในรูปรายเดือน รายสัปดาห หรือรายวัน ถาเปนขอมูลรายเดือนตอง

มีขอมูลอยางนอย 36 คาขึ้นไป รูปแบบนี้จะยังคงใชหลักการของเอ็กซโพเนนเชียล คือใหความสําคัญกับ

ขอมูลไมเทากัน และมีคาใหปรับเรียบ คาคือ 3  ,    และ   รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชยีลแบบ

สามครั้ง มี 2 รูปแบบ คือรูปแบบการคูณ และรูปแบบการบวก ในที่นี้จะเลือกศึกษาเฉพาะรูปแบบปรับ

เรียบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสามครั้งในรูปแบบการคูณ (ทรงศิริ แตสมบัต,ิ 2549) โดยมีรูปแบบสมการที่ใช

ในการพยากรณ คือ 

   t n t t t s nŶ (L nb )S                     (5) 

 

เมื่อ    t nŶ   แทน คาพยากรณในชวงเวลาที่ t+n 

  n      แทน ชวงเวลาของการพยากรณ  

  
tL     แทน คาประมาณแนวระดับของขอมูล คํานวณไดจาก  

               t t t s t 1 t 1L (Y / S ) (1 )(L b )  

 
tb     แทน คาประมาณแนวโนม จะหาไดจาก       t t t 1 t 1b (L L ) (1 )b  

 
tS     แทน คาประมาณฤดูกาล คํานวณไดจาก    t t t t 1S (Y / L ) (1 )S  

      แทน คาคงท่ีที่ทําใหเรียบระหวางขอมูลกับคาพยากรณ มีคาระหวาง 1 ถึง 0 

       แทน คาคงที่ท่ีทําใหเรียบระหวางแนวโนมจริงกับคาประมาณแนวโนม มีคาระหวาง 1 ถึง 0 

          แทน คาคงที่ท่ีทําใหเรียบระหวางคาฤดูกาลจริงกับคาประมาณฤดูกาล มีคาระหวาง 1 ถึง 0 

 s      แทน จํานวนฤดูกาลใน 1 ป เชน ถาเปนขอมูลรายเดือน s=12 

 

3.6  รูปแบบแยกสวนประกอบ (Decomposition Method) 

เปนรูปแบบการพยากรณที่มีการแยกสวนประกอบของขอมูลอนุกรมเวลา จากนั้นจึงจะ

นําไปสรางสมการพยากรณ โดยที่สวนประกอบของอนุกรมเวลา ไดแก อิทธิพลแนวโนม )Trend: T) และ
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อิทธิพลของฤดูกาล )Seasonal Effect: S) ส ําหร ับอ ิทธิพลของวัฏจ ักร )Cyclical Effect: C) และ

เหตุการณที่ผิดปกติ )Irregular Effect: I) จะไมนิยมนํามาพิจารณา เนื่องจากไมสามารถคาดการณไดวาจะ

เกิดขึ้นในชวงใด (ทรงศิริ แตสมบัติ, 2549) ซึ่งตัวแบบที่ใชในการวิจัยครั้งน้ีอยูในรูปแบบการคูณ คือ 

 t t tŶ T S ; T 1,2,...                        (6) 

 

เมื่อ   t̂Y      แทน คาพยากรณในชวงเวลาที่ t 

tT     แทน คาอิทธิพลของแนวโนม สําหรับชวงเวลา t 

tS     แทน คาอิทธิพลของฤดูกาล สําหรับชวงเวลา t 

 

4. เกณฑการเปรยีบเทยีบประสทิธภิาพรปูแบบการพยากรณ 

หลังจากนําขอมูลชุดที่ 1 จํานวน 30 สมสําหรับคา มาทําการศึกษารูปแบบการพยากรณที่เหมาะ

ปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทย ดวยรูปแบบการพยากรณทั ้ง 6 รูปแบบ ดัง

รายละเอียดในขั้นตอนที่  3  ในการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของรูปแบบการพยากรณวา รูปแบบการ

ยะอมีความเหมาะสมกับขอมูลปริมาณความตองการพลังงานระรืพยากรณรูปแบบใดจะมีประสิทธิภาพห

ประเทศไทยมากที่สุด ผูวิจัยจะพิจารณาจากการวสั้นใน ◌ัดความคลาดเคลื่อนของการพยากรณ โดยอาศัย

หลักการงาย ๆ คือ การเปรียบเทียบระหวางคาพยากรณที่คํานวณไดจากรูปแบบการพยากรณทั ้ง 6 

รูปแบบกับขอมูลจริงที่ชวงเวลา  t หากคาพยากรณมีคาคลาดเคลื่อนมาก อาจหมายถึงรูปแบบการ

พยากรณท่ีใชอยูไมเหมาะสมกับขอมูลที่ทําการศึกษา ในการศึกษาครั้งนี้จะใชวิธีการวัดความคลาดเคลื่อน

ของรูปแบบการพยากรณจาก 2 วิธีคือ  
 
 

4. 1  คาเฉลี่ยเปอรเซ็นตความคลาดเคลื่อนสมบูรณ (เมธินี กวินภาส และคณะ, 2558) 

    


 
n

i i
i 1

1
MAPE e / Y 100%

n
                             (7) 

เมื่อ   ie  แทน ผลตางของคาจริงกับคาพยากรณ ณ เวลา t 

iY  แทน คาจริง ณ เวลา t 

 n แทน จํานวนขอมูลที่นํามาวิเคราะห 

 i  แทน  ลําดับที่ของขอมูล 
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4.2 คาเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนสมบูรณเฉลี่ย (เมธินี กวินภาส และคณะ, 2558) 

    


 
n

i
i 1

1
MAD e

n
                                             (8) 

ถารูปแบบการพยากรณใดมีคา MAPE และ MAD ยิ่งนอย ก็ยิ่งแสดงวา รูปแบบการพยากรณนั้นมี

ประสิทธิภาพดีกวารูปแบบอื่น ๆ 

 

5. การหาชวงการพยากรณลวงหนาทีเ่หมาะสม 

จากการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของรูปแบบการพยากรณทั้ง 6 วิธีดังที่กลาวในขั้นตอนที่  3 เมื่อ

ทราบวารูปแบบการพยากรณใดที่มีคา  MAPE และ MAD ที่ตํ่าที่สุด จะถือวารูปแบบการพยากรณนั้นเปน

รูปแบบการพยากรณที่มีประสิทธิภาพและมีความเหมาะสมกับขอมูลปริมาณความตองการพลังงานระยะ

สั้นในประเทศไทยมากที่สุด จากนั้นจะนํารูปแบบการพยากรณดังกลาวมาทําการพยากรณปริมาณความ

ตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทย โดยเปรียบเทียบกับขอมูลชุดที่ 2 อมูลตั้งแตเดือนมกราคมคือข  

พ.ศ. 256 3 ถึงเดือนตุลาคม  พ.ศ. 2563 จํานวน 9 รพยากรคา กําหนดชวงเวลากา ณออกเปน 3 ชวงคือ 

ชวงเวลาการพยากรณลวงหนา  3 เดือน  6 เดือน และ  9 เดือน เพื ่อหาวารูปแบบการพยากรณนี ้จะ

ารณาจากคาเหมาะสมกับชวงเวลาการพยากรณลวงหนาชวงไหนมากที่สุด โดยพิจ MAPE ที่ตํ่าที่สุด 

ผลและอภิปรายผลการวิจยั 

1.  ผลการวิเคราะหขอมูลเบื้องตน    

จากการตรวจสอบนําขอมูลปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทย จํานวน 39 คา  

มาทําการตรวจสอบความผิดปกติของขอมูลดวยวิธีบ็อกพล็อต (Box Plot  (แสดงดังภาพที่  1 พบวาขอมูล

ดังกลาวไมมีคาผิดปกติแตอยางใด ผูวิจัยจึงสามารถใชขอมูลขอมูลชุดน้ีเปนคาเริ่มตนสําหรับการพยากรณ

ตอไปได 
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ภาพที่ 1 กราฟบ็อกพล็อต (Box Plot (ของขอมูลปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทย 

จํานวน 39 คา  

 

2. ผลการเปรยีบเทยีบประสทิธภิาพระหวางรปูแบบการพยากรณทั้ง 6 วธิีทีศ่ึกษา  

จากขอมูลจํานวน 39 คา แบงขอมูลออกเปน 2 ชุด โดยจะนําขอมูลชุดที่ 1 ตั้งแตเดือน กรกฎาคม 

พ.ศ. 2560 ถึงเดือนธันวาคม พ.ศ. 2562  จํานวน  30 คา มาทําการ ศึกษารูปแบบการพยากรณทั้ง 6 

รูปแบบ ผลการวิเคราะหความสัมพันธระหวางปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทยคา

จริงกับคาพยากรณทั้ง 6 รูปแบบแสดงดังภาพที่ 2 ที่ถึงภาพ 7 ดั งนี ้
 

 
 

ภาพที ่ 2  รูปแบบ 1) คาเฉลี่ยเคลื่อนที ่

 
 

ภาพที ่ 3  รูปแบบ 2) แนวโนมเชิงเสน 

 

 
 

ภาพที ่4 รูปแบบ 3) ปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลอยางงาย 

 
 

ภาพที่ 5 รูปแบบ 4) เอ็กซโพแนนเชียลแบบสองคร้ัง 

 

 
 

ภาพที่ 6 รูปแบบ 5) เอ็กซโพแนนเชียลแบบสามคร้ัง 

 
 

ภาพที่ 7 รูปแบบ 6) แยกสวนประกอบ 
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3.  ผลการเปรียบเทยีบประสทิธภิาพของการพยากรณ 

เมื่อไดผลการพยากรณจากรูปแบบการพยากรณทั้ง 6 รูปแบบแลว ขั ้นตอนตอไปจะเปนการ

เปรียบเทียบประสิทธิภาพของรูปแบบการพยากรณทั้ง 6 รูปแบบ  ซึ่งเกณฑในการคัดเลือกรูปแบบการ

พยากรณที่มปีระสิทธิภาพดีที่สุดคือตองเลือกจากรูปแบบการพยากรณที่มีคา MAPE และ MAD ที่ตํ่าที่สุด 

ทั้งนี้จะพิจารณาที่คา MAPE กอน ถาหากมีคาเทากัน จึงจะพิจารณาที่คา MAD เปนลําดับถัดไป ผลการ

เปรียบเทียบ MAPE และ MAD แสดงดังตารางท่ี 2 ซึ่งรูปแบบการพยากรณที่ใหคา MAPE และ MAD ตํ่า

ที่สุด คือรูปแบบแยกสวนประกอบ เนื่องจากมีคา MAPE และ MAD ที่ตํ ่าที่สุด โดยมีคาเทากับ 2.10% 

และ 44. 65 (หนวย: พันบารเรล( ตามลําดับ รองลงมาคือ รูปแบบแนวโนมเชิงเสน รูปแบบปรับเรียบเอ็กซ

โพแนนเชียลแบบสองครั้ง รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลอยางงาย รูปแบบคาเฉลี่ยเคลื่อนที่ และ

รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสามครั้ง ตามลําดับ ดังน้ันรูปแบบการพยากรณที่มีประสิทธิภาพดี

ที่สุดและเหมาะสมสําหรับใชพยากรณปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทยที่สุด คือ

รูปแบบแยกสวนประกอบ 

 

ตารางที ่2 ผลการเปรยีบเทียบประสิทธิภาพของรูปแบบการพยากรณทั้ง 6 วิธี 

วธิีการพยากรณ คา MAPE (%)  คา MAD (หนวย: พนั

บารเรล) 

1.  รูปแบบคาเฉลีย่เคลื่อนที่  2.42 51.37 

2.  รูปแบบแนวโนมเชิงเสน 2.12 45.01 

3.  รูปแบบปรับเรยีบเอ็กซโพแนนเชียลอยางงาย 2.27 48.14 

4.  รูปแบบปรับเรยีบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสองครั้ง  2.26 47.86 

5.  รูปแบบปรับเรยีบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสามครั้ง  2.55 53.77 

6.  รูปแบบแยกสวนประกอบ 2.10 44.65 

 

4.  ผลการหาชวงการพยากรณลวงหนาทีเ่หมาะสม 

จากผลการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของรูปแบบการพยากรณทั้ง 6 รูปแบบที่ศึกษาขางตน พบวา 

รูปแบบการพยากรณแบบแยกสวนประกอบมีประสิทธิภาพดีที ่สุด จึงนํารูปแบบการพยากรณนี ้มา

พยากรณปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทย โดยเปรียบเทียบกับขอมูลชุดที่ 2 คือ

ขอมูลตั้งแตเดือนมกราคม พ.ศ. 256 3 ถึงเดือนตุลาคม  พ.ศ.  25 6 3 พยากรณออกเปนกําหนดชวงเวลาการ  

3 ชวง คือ ชวงเวลาลวงหนา 3 เดือน 6 เดือน และ 9 เดือน ทั้งนี้จะเลือกชวงเวลาพยากรณลวงหนาที่

เหมาะสมจากการพิจารณาคา MAPE ที่ตํ่าที่สุด ดังแสดงในตารางที่ 3 พบวา รูปแบบการพยากรณแบบ

แยกสวนประกอบ เหมาะสมกับการพยากรณลวงหนา  3  เดือนมากที่สุด เนื่องจากใหคา MAPE ตํ่าที่สุด
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เพียง 4.11% เมื่อเทียบกับชวงการพยากรณลวงหนา 6 เดือน และ 9 เดือน ตามลําดับ 

 

ตารางที ่3 ผลการเปรยีบเทียบชวงการพยากรณลวงหนาที่เหมาะสม โดยรูปแบบแยกสวนประกอบ  

ลวงหนา 3 เดอืน ลวงหนา 6 เดอืน ลวงหนา 9 เดอืน 

คาจรงิ คาพยากรณ คาจรงิ คาพยากรณ คาจรงิ คาพยากรณ 

   2,076.00       2,061.55     2,076.00       2,061.55     2,076.00       2,061.55  

   2,162.00       2,050.83     2,162.00       2,050.83     2,162.00       2,050.83  

   2,215.00       2,071.04     2,215.00       2,071.04     2,215.00       2,071.04  

     2,178.00       1,998.53     2,178.00       1,998.53  

     2,220.00       1,987.50     2,220.00       1,987.50  

     2,206.00       2,006.41     2,206.00       2,006.41  

       2,197.00       1,935.52  

       2,151.00       1,924.17  

       2,122.00       1,941.79  

MAPE = 4.11% MAPE = 6.68% MAPE = 7.89% 

 

สรปุผลการวิจัย  

การวิจัยครั้งนี้ไดนําเสนอการเปรียบเทียบและคัดเลอืกรูปแบบการพยากรณที่มีความเหมาะสมกับ

ขอมูลปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทย โดยใชขอมูลทุติยภูมิจากสํานักงานนโยบาย

และแผนพลังงาน กระทรวงพลังงาน ระหวางเดือนกรกฎาคม พ.ศ.  2560 ถึงเดือน กันยายน  พ.ศ.  6325 

จํานวน 39 คา โดยผูวิจัยไดแบงขอมูลออกเปน 2 ชุด คือ ชุดที่  1 จํานวน 30 คา ตั้งแตเดือนกรกฎาคม 

พ.ศ.  2560 ถึงเดือนธันวาคม พ.ศ.  6225 สําหรับการศึกษารูปแบบการพยากรณทั้ง  6 รูปแบบ ไดแก 

รูปแบบคาเฉลี่ยเคลื่อนที่ รูปแบบแนวโนมเชิงเสน รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลอยางงาย รูปแบบ

ปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสองครั้ง รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสามครั้ง และรูปแบบ

แยกสวนประกอบ ซึ่งเกณฑในการคัดเลือกวิธีการพยากรณที่มีประสิทธิภาพและมีความเหมาะสมกับ

ขอมูลที ่ทําการศึกษามากที ่สุด จะพิจารณาจากวิธีการพยากรณที ่มีคา MAPE และ MAD ที ่ตํ ่าที่สุด 

สําหรับขอมูลชุดที่ 2 คือ ขอมูล ตั้งแตเดือนมกราคม พ.ศ. 256 3 ถึงเดือนกันยายน  พ.ศ.  2563 จํานวน 

9 ะใชสําหรับนํารูปแบบคา จ การพยากรณที่คัดเลือกมาแลวจากขอมูลชุดที่ 1 เพื่อหาวาวิธีการพยากรณ

ดังกลาวมีความเหมาะสมกับชวงเวลาการพยากรณลวงหนาชวงไหนมากที่สุด ทั้งนี้จะแบงชวงเวลาการ

พยากรณลวงหนาออกเปน 3 ชวง ไดแก  3 เดือน 6 เดือน และ 9 เดือน และจะพิจารณาเลือกชวงการ

พยากรณลวงหนาที่เหมาะสมจากชวงพยากรณลวงหนาที่มีคา MAPE ตํ่าที่สุด 

 ผลการศึกษาขอมูลชุดที่  1 เมื่อ เปรียบเทียบประสิทธิภาพของรูปแบบการพยากรณทั้ง 6 รูปแบบ  
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พบวา การพยากรณโดยรูปแบบแยกสวนประกอบ มีประสิทธิภาพและมีความเหมาะสมสาํหรับใชพยากรณ

ปริมาณปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทยมากที่สุด โดยพิจารณาภายใตเกณฑคา 

MAPE และ MAD ท่ีตํ่าที่สุด โดยมีคาเทากับ 2.10% และ 44. 65 (หนวย: พันบารเรล( ตามลําดับ รองลงมา

คือ รูปแบบแนวโนมเชิงเสน ที่มีคา MAPE และ MAD เทากับ 2.12% และ 45. 01 )หนวย : พันบารเรล ( 

ในขณะที่รูปแบบปรับเรียบเอ็กซโพแนนเชียลแบบสามครั้ง เปนรูปแบบการพยากรณที่มีประสิทธิภาพและ

ความเหมาะสมตํ่าที่สุดเนื่องจากมีคา MAPE และ MAD ที่สูงท่ีสุด เมื่อเทียบกับรูปแบบการพยากรณอ่ืน ๆ 

ที่ไดศึกษา และเมื่อนํารูปแบบการพยากรณรปูแบบแยกสวนประกอบ มาหาชวงเวลาการพยากรณลวงหนา

ที่เหมาะสมกับขอมูลชุดท่ี 2 พบวา มีความเหมาะสมกับการพยากรณลวงหนา  3 เดือน  เพราะมีคา MAPE 

ที่ตํ่าที่สุด โดยมีคาเทากับ 4.11% ในขณะที่ชวงการพยากรณลวงหนา 6 เดือน และ 9 เดือน ที่มีคา MAPE 

เทากับ 6.68% และ 7.89% ตามลําดับ 

ผลการพยากรณปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทยลวงหนา ตั้งแตเดือน

ตุลาคม พ.ศ.  2563 ถึงเดือนธันวาคม  พ.ศ.  2564 โดยรูปแบบการพยากรณแบบแยกสวนประกอบ พบวา

ะมีแนวโนมเพิ่มขึ้นและสลับลดลงในแตละเดือน โดยจปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศ

เดือนพฤศจิกายน พ.ศ.  2563  มีปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นมากที่สุด ในขณะที่เดือนตุลาคม 

พ.ศ.  2564  เปนเดือนที่มีปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นนอยที่สุด รายละเอียดแสดงดังตารางที่ 4 

และภาพที่ 8  

 

ตารางที่ 4 คาพยากรณของปริมาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทย  (หนวย: พันบารเรล)ตั้งแต

เดือนตุลาคม พ.ศ. 2563 ถึงเดือนธันวาคม   พ.ศ. 2564 โดยรูปแบบการพยากรณแบบแยกสวนประกอบ  

ชวงเวลา (เดอืน) คาพยากรณ ชวงเวลา (เดอืน) คาพยากรณ 

ตุลาคม พ.ศ. 2563 2025.07 มิถุนายน พ.ศ. 2564 2007.87 

พฤศจิกายน พ.ศ. 2563 2038.61 กรกฎาคม พ.ศ. 2564 1995.47 

ธันวาคม พ.ศ. 2563 2027.70 สิงหาคม พ.ศ. 2564 2008.76 

มกราคม พ.ศ. 2564 2015.21 กันยายน พ.ศ. 2564 1997.96 

กุมภาพันธ พ.ศ. 2564 2028.66 ตุลาคม พ.ศ. 2564 1985.60 

มีนาคม พ.ศ. 2564 2017.79 พฤศจิกายน พ.ศ. 2564 1998.81 

เมษายน พ.ศ. 2564 2005.34 ธันวาคม พ.ศ. 2564 1988.05 

พฤษภาคม พ.ศ. 2564 2018.71   
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ภาพที่ 8 การพยากรณปรมิาณความตองการพลังงานระยะสั้นในประเทศไทยลวงหนา 
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