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บทคดัย่อ 

 การศึกษาคร้ังนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อสร้างตัวแบบพยากรณ์ราคาหุ้น โดยศึกษาตัวแบบอารีมาและตัวแบบเกรย์ ภายใต้ตัวแบบ 

GM(1,1) และตัวแบบเกรย์เวอร์เฮ้าท ์(Grey Verhulst Model: GVM) ส าหรับข้อมูลราคาหุ้น BBL รายวัน ตั้งแต่เดือนกรกฎาคม 2565 ถึง

เดือนมิถุนายน 2566 จ านวน 240 วัน ผู้วิจัยได้แบ่งข้อมูลออกเป็น 2 ชุด ชุดที่ 1 ตั้งแต่เดือนกรกฎาคม 2565 ถึงเดือนพฤษภาคม 2566 

จ านวน 222 วนั ส าหรับการสร้างตัวแบบพยากรณ์ด้วยวิธีการทางสถิติทั้งหมด 3 วิธี ได้แก่ ตัวแบบอารีมา และตัวแบบเกรย์ภายใต้ตัวแบบ 

GM(1,1) และตัวแบบเกรย์เวอร์เฮ้าท ์ข้อมูลชุดที่ 2 เดือนมิถุนายน 2566 จ านวน 18 วัน น ามาใช้ส าหรับการเปรียบเทยีบความแม่นย าของ

ตัวแบบพยากรณ์ด้วยเกณฑ์ร้อยละค่าความคลาดเคล่ือนสัมบูรณ์เฉล่ีย และเกณฑ์รากที่สองของความคลาดเคล่ือนก าลังสองเฉล่ีย (RMSE)           

ที่ต ่าที่สุด ผลการศึกษาพบว่า ตัวแบบที่มีความแม่นย ามากที่สุด คือ ตัวแบบ GM(1,1) มีความผิดพลาดในจากการพยากรณ์ร้อยละ 0.724 

(MAPE = 0.724) หรือมีความผิดพลาดจากการพยากรณ์ 1.463 (RMSE = 1.463) ซ่ึงทั้ง 2 เกณฑ์ที่ใช้ในการเปรียบเทียบความถูกต้อง

ของตัวแบบพยากรณ์ให้ผลเป็นไปในทิศทางเดียวกนั จึงท าให้มีความน่าเชื่อถือได้มากยิ่งขึ้นว่าตัวแบบ GM(1,1) เป็นวิธีที่มีความเหมาะสม

กบัอนุกรมเวลาชุดนี้มากที่สดุ 

 

ค าส าคญั: ตัวแบบอารีมา , ตัวแบบเกรย์, ตัวแบบเกรย์เวอร์เฮ้าท์ , ร้อยละของค่าความคลาดเคล่ือนสัมบูรณ์ค่าเฉล่ีย , รากที่สองของค่า
คลาดเคลื่อนก าลังสองเฉล่ีย 

 

ABSTRACT 

 The objective of this study is to construct an appropriate forecasting model for the BBL Stock Price via the use of Box-

Jenkins method and Grey models. Daily average data, which were collected during July 2022 to June 2023 with 240 days in total, 

were divided into 2 datasets. The first dataset, which consisted of 222 days from July 2022 to May 2023, was used for constructing 

the forecasting model via the use of 3 statistical methods, which are Box-Jenkins, GM(1,1), and Grey Verhulst Model (GVM) 

methods. The second dataset, which consisted of 18 days in June 2023, was used for comparing the accuracy of the forecasting model. 

The criteria for comparing the accuracy were the mean absolute percentage error (MAPE) and root mean square error (RMSE). 

Research findings indicated that for all three forecasting methods, the most accurate method was the GM(1,1) method with 0.724 

percent forecasting error (MAPE = 0.724) or forecasting error of 1.463 (RMSE = 1.463). The comparison of the accuracy of the 

forecasting model for both criteria provided the same result. Therefore, it made more reliable that the GM (1,1) method was the most 

suitable method for this time series. 
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1. บทน า 

 ในยุคปัจจุบันนี้ การลงทุนในตลาดหลักทรัพย์ของ

ประเทศไทยเป็นสิ่งที่น่าสนใจเนื่องจากการลงทุนในตลาด

หลักทรัพย์สามารถให้ผลตอบแทนที่สูงกว่าการฝากเงินไว้

กบัธนาคารแต่เนื่องจากราคาหลักทรัพย์มีความผันผวนไม่

แน่นอนอันเกิดมาจากสาเหตุหลายปัจจัยและน าไปสู่ความ

เสี่ยงในการลงทุนโดยเฉพาะอย่างยิ่งเม่ือราคาตกต ่าลง

มากกว่าราคาเริ่มแรกที่นักลงทุนเข้าซื้ อแม้หุ้นจะเป็น

หลักทรัพย์ที่ผู้ ลงทุนหลายคนลังเลที่จะลงทุน  เพราะ                

ไม่แน่ใจในความเสี่ยงที่อาจจะเกิดขึ้น แต่คงปฏิเสธไม่ได้

ว่าหุ้นยังคงมีเสน่ห์ส าหรับผู้ลงทุนอีกหลายคนที่ไม่ว่าจะ

เสี่ยงแค่ไหนกต้็องมีหุ้นอยู่ในพอร์ตการลงทุนเสมอนั่นเป็น

เพราะการลงทุนในหุ้นมีโอกาสได้รับผลตอบแทนที่

น่าสนใจ ทั้งในรูปของเงินปันผล (Dividend) และก าไร

จากการขายหุ้น (Capital Gain) อย่างไรก็ตามการลด

ความเสี่ยงจากการสูญเสียเงินทุนที่หายไปในตลาด

หลักทรัพย์สามารถหลีกเลี่ยงได้หากน าผลการวิเคราะห์  

ในเชิงเทคนิคเข้ามาช่วยในการตัดสินใจลงทุนเข้าซื้ อขาย

หลักทรัพย์โดยการเลือกเครื่องมือทางสถิติที่เหมาะสมกับ

ทฤษฎีทางการเงินเพื่อเสริมสร้างหรือหาจังหวะในการเข้า

ซื้ อขายหุ้นในตลาดหลักทรัพย์ของประเทศไทยอันน าไปสู่

การลดความเสี่ยงของการขาดทุนที่จะเกิดขึ้ นแก่ผู้ลงทุน

การพยากรณ์เป็นการคาดคะเนของเหตุการณ์ในอนาคต

โดยอาศัยรูปแบบของการเกิดเหตุการณ์หรือการพยากรณ์

ที่เก็บข้อมูลจากอดีตรวมถึงความรู้ ความสามารถของ           

ผู้พยากรณ์ หากทราบเหตุการณ์ต่างๆ ในอนาคตมีความ

เป็นไปได้ที่จะเพิ่มความเชื่อม่ันให้กบัการวางแผนที่มีความ

ถูกต้องและผิดพลาดน้อยที่สุดซึ่งมีความสอดคล้องกับ 

การคาดการณ์ราคาหุ้น ส าหรับหุ้นที่น่าสนใจ คือ BBL 

หรือ ธนาคารกรุงเทพ จ ากัด (มหาชน) ซึ่งด าเนินธุรกิจ

ธนาคารพาณิชย์ที่ให้บริการทางการเงินแก่ธุรกิจทั้งขนาด

ใหญ่ และ SME โดยมีสาขาในทุกพื้นที่ทั่วประเทศ และมี

เครือข่ายในต่างประเทศครอบคลุมเขตเศรษฐกิจส าคัญ

ของโลก  

 การพยากรณ์ คือ การคาดคะเนเหตุการณ์ในอนาคต

โดยการศึกษาจากแนวโน้ม และรูปแบบของการเกิดใน

อดีต ปัจจุบันการพยากรณ์นั้นมีบทบาทส าคัญในการ

วางแผนและการตัดสินใจในการด าเนินงานในด้านต่างๆ 

เป็นอย่างมาก ซึ่งหากเราสามารถทราบได้ว่าเหตุการณ์        

ในอนาคตนั้น มีความเป็นไปได้ในทิศทางใด กจ็ะท าให้

การวางแผนด าเนินงานมีความถูกต้อง และความแม่นย า 

แต่เหตุการณ์ต่างๆ ในอนาคตที่จะเกิดขึ้ นนั้นอยู่ภายใต้

ความไม่แน่นอน ดังนั้นการพยากรณ์ที่ให้ความแม่นย าสูง

จึงมีความส าคัญอย่างยิ่งต่อการวางแผนและการตัดสินใจ

ดังกล่าว ในปัจจุบันได้มีผู้ น าเสนอวิธีการพยากรณ์ไว้

หลากหลายวิธี  แต่การจะเลือกใช้วิธีการพยากรณ์              

แบบใดนั้น ขึ้นอยู่กับลักษณะของข้อมูล และวิจารณญาณ

ของผู้พยากรณ์ด้วย โดยพิจารณาจากวิธีการพยากรณ์ที่ให้

ความคลาดเคลื่อนที่ต ่าสดุ หรือให้ความถูกต้อง แม่นย าสงู

ที่สุด ส าหรับการพยากรณ์อนุกรมเวลา (Time Series 

forecasting) มีอยู่ด้วยกนัหลายวิธ ีวิธทีี่นิยมใช้กนัมาก คือ

วิ ธี ข อ ง  Box – Jenkins ด้ ว ย ตั ว แ บ บ อ า รี ม า 

( Autoregressive Integrated Moving Average Model: 

ARIMA) ซึ่ ง เ ป็นวิ ธีหาตั วแบบพยากรณ์ โดยอาศัย

ความสัมพันธ์ของข้อมูลในอดีตเพื่อหาตัวแบบที่แสดง

พฤติกรรมของข้อมูล และใช้เป็นแนวทางในการพยากรณ์

ค่าในอนาคต ในบางครั้งเราจะพบว่าข้อมูลอนุกรมเวลา

อาจจะมีความผันผวน มีความไม่แน่นอน ท าให้เกดิปัญหา

ในการตัดสินใจ อันเกิดจากธรรมชาติของข้อมูลที่เกิดขึ้น

จริงในการด าเนินชีวิต โดยแบ่งข้อมูลออกเป็น 3 ระบบ 

คือ ระบบขาว (White System) ระบบด า (Black System) 

และระบบเทาหรือระบบเกรย์  (Grey System) ของ

(Kayacan et al., 2010) โดยที่ระบบขาวเป็นกรณีที่ข้อมูล

ที่สมบูรณ์ชัดเจน ระบบด าเป็นกรณีที่ระบบข้อมูลที่ไม่มี

ความชัดเจน (Black Box) ส่วนข้อมูลระบบเทาที่ มีความ

คลุมเครือ มีข้อมูลบางส่วนที่ชัดเจนและบางส่วนไม่ชัดเจน 

อาจจะส่งผลต่อความแม่นย าของค่าพยากรณ์ได้ วิธีเกรย์

สามารถใช้ในการท านายข้อมูลที่มีจ านวนข้อมูลน้อย การ

ท านายด้วยวิธีเกรย์สามารถน ามาใช้ในหลายแนวทาง เช่น 

การท านายภาวะทางเศรษฐกจิ เชิงการผลิต การตลาด การ

วางแผนทางธุรกิจ การท านายสถานการณ์ทางสังคม การ

ท านายทรัพยากรธรรมชาติ และอื่นๆ (Shen et al., 2019; 

Puripat & Sarikavanij, 2018; Davis et al., 2019;  

He & Tao, 2014) วิธีเกรย์มีความสามารถในการท านาย 

แม้ว่าจะมีข้อมูลที่ไม่เพียงพอ หรือข้อมูลที่ไม่สมดุลย์ 

(Amphanthong & Busababodhin, 2015; Doungdee & 

Chiangpradit, 2018) โ ด ย ก า ร ใ ช้ ข้ อ มู ล ที่ มี ค ว า ม

เปลี่ยนแปลงน้อย (Grey Data) ในการประมาณการ วิธีนี้

สามารถใช้กับข้อมูลที่มีลักษณะแบบเวลาสั้น หรือการเกบ็

ข้อมูลที่ยากที่จะเป็นไปตามกระบวนการทางคณิตศาสตร์

อื่น ๆ การใช้วิธีเกรย์ต้องใช้ขั้นตอนที่ ถูกต้องในการ

ก าหนดและประมวลผลข้อมูล เช่น การแก้ปัญหาเกรย์

เบ้ืองต้น การสร้างโมเดลทางคณิตศาสตร์ เชิงสถิติ การ

ประมาณค่าพารามิเตอร์ของโมเดล เป็นต้น ทั้งนี้ การใช้วิธี

เกรย์ควรพิจารณาความเหมาะสม และข้อจ ากัดของวิธีใน
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แต่ละกรณีการประยุกต์ใช้ ดังนั้นจึงมีการพัฒนาตัวแบบ 

GVM (Grey Verhulst  Model) เพื่ อใช้ในการพยากรณ์

ข้อมูลอนุกรมเวลาที่ข้อมูลมีลักษณะแบบระบบเทา โดยใช้

ทฤษฎีระบบเกรย์ (Grey System Theory) เพื่อแก้ปัญหา

ดังกล่าวนั่นเอง  

 จากที่ ก ล่ าวมาข้าง ต้นผู้ วิ จั ยจึ ง มีความสนใจใน

การศึกษาตัวแบบเกรย์ ภายใต้ตัวแบบ GM(1,1) และตัว

แบบเกรย์เวอร์เฮ้าท ์(Grey Verhulst  Model) เเละเปรยีบ 

เทียบประสิทธิภาพกับตัวแบบอารีมาเพื่ อหาตัวแบบที่

เหมาะสมในการพยากรณ์ราคาหุ้นที่ให้ความถูกต้องและ

ผิดพลาดน้อยที่สดุ 

 

2. การด าเนินการวิจัย 

2.1 วิธีการพยากรณ ์

2.1.1 ตัวแบบอารีมา (Autoregressive Integrated 

Moving Average Model: ARIMA) 

การพยากรณ์อนุกรมเวลาด้วยวิธีของบอกซ์เจนกินส์ 

(Box-Jenkins) เป็นวิธีการพยากรณ์ที่มีความแม่นย าของ

การพยากรณ์ค่อนข้างสูงมากเม่ือเปรียบเทียบกับวิธีการ

พยากรณ์แบบอื่นๆ การก าหนดตัวแบบให้กบัอนุกรมเวลา

ตามวิธีของบอกซิเจนกินส์ จะก าหนดตัวแบบอยู่ในกลุ่มของ

ตัวแบบ ARMA(p, q) (Autoregressive and Moving Average 

order p and q) หรือ ARIMA(p, d, q) (Autoregressive 

Integrated Moving Average of order p, d and q) ตัวแบบ 

ARMA(p, q) จะเป็นตัวแบบที่ใช้กับข้อมูลอนุกรมเวลาที่มี

ลักษณะเป็นอนุกรมเวลาที่สเตชันนารี (Stationary) ส าหรับ

ตัวแบบ ARIMA(p, d, q) จะเป็นตัวแบบที่ใช้กับข้อมูล

อนุกรมเวลาที่ไม่เป็นสเตชันนารี (Nonstationary) แสดง

ได้ดังนี้  

ตัวแบบอารีมา 

2 2

1 2 1 2
(1 - ) (1 - - - ... - ) (1 - - - ... - )

d p q

p t q t
B B B B Y B B B       = +  

เม่ือ  tY   คือ ข้อมูลอนุกรมเวลา ณ เวลา t 

          คือ ค่าคงที ่

       i   คือ พารามิเตอร์ของการถดถอยในตัว              

                 (Autoregressive parameter) 

       i   คือ พารามิเตอร์ของค่าเฉลี่ยเคลื่อนที่  

                 (Moving Average parameter)  

       d   คือ จ านวนคร้ังที่หาผลต่าง 

       t   คือ ค่าความคลาดเคลื่อน ณ เวลา t  ที่มีการ  

   แจกแจงปรกติซึ่งมีค่าเฉลี่ยเท่ากบั 0 ค่า 

   ความแปรปรวนเท่ากบั 
2  

   B    คือ backward-shift operator  

โดยที่ 
p

t t p
B X X

−
=  และ 

q

t t q
B  

−
=  

2.1.2 ตัวแบบเกรย์ (Grey Model) 

วิธีเกรย์ใช้กฎการอนุมานเกรย์ (Grey System Theory) 

เพื่อแยกออกมาเป็นสองส่วนหลักๆ คือ ข้อมูลที่มีความ

เปลี่ยนแปลงได้โดยตรง (Primary Data) และข้อมูลที่มี

ความเปลี่ยนแปลงตามกฎเกรย์ (Grey Data) โดยข้อมูลที่

มีความเปลี่ยนแปลงได้โดยตรงจะถูกน ามาใช้ในการสร้าง

โมเดลทางคณิตศาสตร์ โดยเริ่มต้นจากการก าหนดข้อมูล

ราคาหุ้นโดยน ามาจัดเรียงตามสมการที่ (1) 

( ) ( ) ( ) ( ) ( )( )1 , 2 , ..., , 1 , ...,Y y y y k y k y n= +   (1)                      

โดยที่     Y    คือ  ราคาหุ้น BBL 

        ( )y k  คือ  ราคาหุ้นรายวันในล าดับที่ k  

หลั ง จ ากนั้ นน า ค่ าของ  ( )y k  แ ล้ ว จน ถึ ง ค่ าที่  

( )1y k +  ไม่เกินค่าที่ ( )y n  เม่ือ 1k n −  น า ( )y k  

จัดเรียงรูปแบบของ Y  โดยที่ภายในล าดับ k  ของข้อมูล

เริ่มต้นที่จัดเกบ็แล้ว น ามาเรียงเป็น 

( ) ( ) ( ) ( ) ( )( )1 , 2 , ..., , 1 , ...,Y y y y k y k y n= +  

การน าข้อมูลเริ่มต้นมาจัดเป็นรูปแบบจ าลองของ 

( ) ( )
( )

( )
( )

( )
( )( )0 0 0 0

1 , 2 , ...,Y y y y n=  

โดยใช้วิธกีารค านวณแบบตัวสะสม (Accumulation 

Generation) จะให้ได้เป็น

( ) ( )
( )

( )
( )

( )
( )( )1 1 2 1

1 , 2 , ...,Y y y y n= แล้วน าจัดรปูแบบได้ 

( ) ( ) ( ) ( )1 1
y k ay k b+ =    (2) 

รูปแบบของสมการที่ (2) เรียกว่ารูปแบบเริ่มต้นของการ

จ าลองแบบ GM(1,1) ซึ่งสญัลักษณ์ที่ใช้เป็น GM(1,1) 

เม่ือเริ่มค านวณโดยก าหนด  

( ) ( ) ( ) ( ) ( ) ( ) ( )( )1 1 2 1
1 , 2 , ...,Z y y y n=  

( )1
Z เป็นล าดับค านวณที่เกดิจาก 

( )1
Y  โดยวิธเีลือกปรับ

ข้อมูลเฉลี่ยที่อยู่ติดกนัแล้วแสดงวิธคี านวณดังนี้  

( ) ( ) ( ) ( ) ( )( )1 2 11
, 1 , 2,3,...,

2
z k y y k k n= − =  

ค่าที่ตามล าดับ k ใน 
( ) ( )1
z k น าไปแทนค่าสมการที่ (3) 

( ) ( ) ( )1 1
y k az b+ =                    (3) 
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1) ตวัแบบ GM(1,1)  

ตั วแบบ GM(1,1) เ ป็นรูปแบบหนึ่ งที่ ใ ช้กัน

แพร่หลายมากที่สุด และเป็นรูปแบบการพยากรณ์อนุกรม

เวลาสมการเชิงอนุพันธ์ของ GM(1,1) มีค่าสัมประสิทธิ์ที่

แปรผันตามระยะเวลา ส าหรับขั้นตอนการสร้างแบบจ าลอง 

GM(1,1) มีดังนี้  ก าหนดข้อมูล 
( ) ( )0 1
,Y Y  และ 

( )1
Z  

ตามเงื่อนไขของรูปแบบพื้ นฐานของตัวแบบ GM(1,1) 

โดยที่ ค่าของ 
( )0
Y จะเป็นบวกเพื่ อใ ช้การหาค่าของ 

( )
( )

ˆ ,
T

a b =  เป็นไปตามล าดับของพารามิเตอร์ (Liu & 

Forrest, 2010)  

( ) ( )
( ) ( )

( ) ( )

( ) ( )
( ) ( )

( ) ( )

0 1

0 1

0 1

2 2 1

3 3 1
,

1

y z

y z
W B

y n z n

−

−
= =

−

   
   
   
   
   
   

 

จากนั้นหาค่า ̂  จากสมการ (4)  

 ( )
( ) ( )( )

( ) ( )1

ˆ ,
T T T

a b B B B W
−

= =         (4) 

โดยที่ ̂  คือ ค่าประมาณก าลังสองน้อยที่สุด (Least 

squares estimate) ของสมการ (3) ของตัวแบบ GM(1,1) 

ผลการค านวณจะได้เป็น ˆ
a

b
 =

 
 
 

 ซึ่งน าไปแทนในสมการ

( ) ( ) ( )1 1
y k az b+ = จากนั้นหาอนุพันธข์องรูปแบบฟังกช์ัน 

ตอบสนองเวลา (Time response function) ของตัวแบบ

สมการเชิงอนุพันธ์สามัญ (Ordinary Differential Equation: 

ODE) ดังสมการที่ (5) 

( )1
dy

ay b
dt

+ =                      (5) 

( ) ( ) ( ) ( )1 1
1

atb b
y t y e

a a

−
= − +
 
 
 

           (6) 

จากสมการ (6) มีอัตราการเปลี่ยนเวลา (1) ตามล าดับ

ของตัวแบบจ าลอง GM(1,1) ในสมการที่ (3) จะสามารถ

ค านวณค่าพยากรณไ์ด้ดังสมการที่ (7) 

( )
( )

( )
( )( )1 1

ˆ 1 1 , 2, 3, ...,
ak

b b
y k y e k n

a a

−

+ = − + =    (7) 

2) ตัวแบบเกรย์เวอร์เฮ้าท ์(Grey Verhulst  Model)  

ตัวแบบเกรย์เวอร์เฮ้าท์ หรือตัวแบบ GVM ใช้โมเดล

ทางคณิตศาสตร์ที่เรียกว่าสมการการเจริญเติบโตแบบ 

logistic growth ซึ่งได้รับความนิยมและน าไปใช้ในการ 

ศึกษาและการอธิบายกระบวนการเจริญเติบโตของประชากร

และสงัคมในหลายรูปแบบ ตัวแบบเกรย์เวอร์เอ้าทส์ามารถ

ก าหนดเป็นล าดับการประมาณก าลังสองน้อยที่สุดของ

สมการความแตกต่างตัวแบบ GM(1,1) มีค าจ ากัดความ

ดังนี้   

( )
( ) ( )( )

1
2

1 1dy
ay b y

dy
+ =   (8) 

สมการผลต่างตัวแบบเกรย์ของสมการ (8) คือ 

( ) ( ) ( ) ( ) ( ) ( )( )
2

0 1 1
y k az k b z k+ =      (9) 

จากสมการ (9) จะหาค่าประมาณก าลังสองน้อยที่สดุของ

สมการคือ ˆ
a

b


 
=  
 

 ซึ่งสามารถหาได้จาก 

( ) ( )
( ) ( )

( ) ( )

( ) ( ) ( ) ( )( )
( ) ( ) ( ) ( )( )

( ) ( ) ( ) ( )( )

2
1 1

0

20 1 1

0
2

1 1

2 2
2

3 3 3
,

4

z z
y

y z z
W B

y n
z n z

−

−
= =

−

 
   
   
   
   
   
   

 

 

การแก้สมการให้แทนค่า ̂  ในสมการตัวแบบเกรย์เวอร์

เฮ้าท ์(Davis et al., 2019) คือ 

( ) ( )
( ) ( )

( ) ( )( )

1

1

1

0

0 1at at

ay
y t

e a by e−
=

 − −
 

 

และแทนค่าลงในฟังกช์นัตอบสนองเวลาของตวัแบบ

สมการ (10) จะได้ตวัแบบการพยากรณ์คือ 

( ) ( )
( ) ( )

( ) ( ) ( ) ( )( )

1

1

1 1

0
ˆ 1 , 2, 3, ...,

0 0
ak

ay
y k k n

by a by e
+ = =

+ −

           (10) 

2.2 เกณฑก์ารตัดสินใจ 
การน าวิธีการพยากรณ์มาเปรียบเทียบกันว่าวิธีใด

เหมาะสมกบัข้อมูลที่น ามาศึกษา โดยพิจารณาจากค่าเฉลี่ย

ของเปอร์ เซ็นต์ความคลาด  เคลื่ อนสัมบูรณ์  (Mean 

Absolute Percentage Error: MAPE) และพิจารณาจากค่า

รากที่สองของค่าเฉลี่ยความคลาด เคล่ือนก าลังสอง (Root 

Mean Square Error: RMSE)  

1) เกณฑ์การตัดสินใจจากค่าร้อยละความคลาดเคลื่อน

สมับูรณ์เฉลี่ย (Mean Absolute Percentage Error: MAPE) 

MAPE     = 
1

ˆ1
100

n
t t

t t

y y

n y=

−
      (11)                                 

โดยที่ ty คือ ค่าจริงของข้อมูลอนุกรมเวลา ณ เวลา ที่ t 
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    tŷ คือ ค่าพยากรณ์ข้อมูลอนุกรมเวลา ณ เวลา ที่ t                   

          n  คือ จ านวนข้อมูลหรือค่าสงัเกต ุ

2) เกณฑ์ค่ารากที่สองของความคลาดเคล่ือนก าลังสอง

เฉลี่ย (Root Mean Square Error: RMSE) 

RMSE    =   ( )
2

1

1
ˆ-

n

i t

i

y y
n =

            (12)                                        

โดยที่ ty คือ ค่าจริงของข้อมูลอนุกรมเวลา ณ เวลา ที่ t 

          tŷ คือ ค่าพยากรณ์ของข้อมูลอนุกรมเวลา ณ เวลา               

                 ที่ t 

          n  คือ จ านวนข้อมูลหรือค่าสงัเกต ุ

 เกณฑ์ในการเลือกตัวแบบพิจารณาจากค่า 

MAPE และ RMSE ของการพยากรณ์ในแต่ละวิธีมีค่าต ่า

ที่สุด ซึ่งแสดงให้เห็นว่าวิธีการพยากรณ์ดังกล่าวเหมาะสม

กบัข้อมูลอนุกรมเวลาชุดที่ใช้สร้างตัวแบบนั้น 

2.3 ข้ันตอนการวิเคราะห์ขอ้มลู 

2.3.1 ตัวแบบอารีมา 

    (1) พิจารณากราฟแสดงความเคลื่อนไหวของ

ข้อมูล พบว่าราคาหุ้น BBL มีแนวโน้มท าให้ข้อมูลดังกล่าว

ไม่มีความเป็นสเตชันนารี จ าเป็นต้องท าการแปลงข้อมูล

ให้เป็นสเตชันนารีเพื่อก าจัดแนวโน้ม 

    (2) ก าหนดตัวแบบ ( , , )ARIMA p d q  เม่ือวิเคราะห์

กราฟ ACF และ PACF พิจารณาตัวแบบพยากรณ์ที่มี

ค่าพารามิเตอร์ Significant ต ่าที่สดุ 

    (3) ตรวจสอบข้อตกลงเบ้ืองต้นในค่าความคลาด 

เคลื่อน ได้แก่ ความคลาดเคลื่อนกระจายคงที่และเป็น

อสิระต่อกนั มีการแจกแจงปกติ มีค่าเฉลี่ยเท่ากบัศูนย์และ

มีความแปรปรวนคงที่ 
2  

    (4) น าค่าพยากรณ์ที่ ไ ด้จากการสร้างตัวแบบ

พยากรณ์ไปเปรียบเทียบกับข้อมูลชุดที่ 2 ที่ได้ส ารองไว้

เพื่อตรวจสอบความเหมาะสมของตัวแบบและค านวณหา

ค่า MAPE และ RMSE  

2.3.2 ตัวแบบเกรย์ 

    (1) ก าหนดข้อมูลเริ่มต้นตามล าดับของจ านวน

ข้อมูล 

    (2) หาค่าล าดับของค่ากลางและหาอนุพันธ์ของ

ล าดับข้อมูล และหาสมการอนุพันธข์องแบบจ าลอง 

    (3) ประมาณค่าพารามิเตอร์ด้วยวิธีก าลังสองน้อย

ที่สดุ 

    (4) น าค่าพยากรณ์ที่ได้จากการสร้างตัวแบบพยากรณ์ไป

เปรียบเทียบกับข้อมูลชุดที่  2 ที่ได้ส ารองไว้และค านวณหาค่า 

MAPE และ RMSE 

 

3. ผลการวิเคราะหข์อ้มูล 

 จากการพิจารณาลักษณะการเคลื่อนไหวของอนุกรม

เวลาราคาหุ้น BBL ตั้งแต่เดือนกรกฎาคม 2565 ถึงเดือน

พฤษภาคม 2566 จ านวน 222 วัน พบว่าราคาหุ้น BBL 

มีอิทธิพลของแนวโน้ม (รูปที่ 1) และเม่ือพิจารณาจากผล

การทดสอบด้วยการทดสอบแบบวิ่ง (Run test) เพื่ อ

ตรวจสอบอิทธิพลของแนวโน้ม พบว่าราคาหุ้น BBL มี

ค่ามัธยฐานในแต่ละวันแตกต่างกนัที่ระดับนัยส าคัญ 0.05 

(p-value = 0.000) จึงสามารถสรุปได้ว่าราคาหุ้น BBL 

มีอทิธขิองแนวโน้ม 

 จากผลการวิเคราะห์ที่พบว่าอนุกรมเวลาราคาหุ้น BBL 

มีอทิธแินวโน้ม จึงแปลงข้อมูลด้วยการหาผลต่างล าดับที่ 1 

(d = 1) เพื่อก าจัดแนวโน้มและ น ามาสร้างกราฟฟังก์ชัน

สหสัมพันธ์ในตัว (Autocorrelation function: ACF) และ

กร าฟ ฟั งก์ ชั น สหสัมพั น ธ์ ใ นตั วบา งส่ ว น  ( Partial 

autocorrelation function: PACF) เ พื่ อ ส ร้ า ง  ตั ว แบบ

พยากรณ์โดยวิธีบ็อกซ์-เจนกินส์ พบว่า อนุกรมเวลา

หลังจากการแปลงข้อมูลมีลักษณะคงที่ (รูปที่ 2) 

 3.1 ตวัแบบอารีมา  

  ข้อมูลที่น ามาวิเคราะห์เป็นข้อมูลรายวัน จากการ

ด าเนินการตามขั้นตอนการสร้างตัวแบบการพยากรณ์ โดย

ตัวแบบอารีมาและท าการประมวลผลจากโปรแกรม SPSS 

โดยได้ตัวแบบการพยากรณ์ที่เหมาะสมคือ ARIMA(0, 1, 

0) โดยค่าประมาณของ   ดังนั้นเม่ือน า   ไปแทนในสมการ

ที่ 1 จะได้ตัวแบบการพยากรณ์ราคาหุ้น BBL โดยตัวแบบ

อารีมาดังนี้  

 เ ม่ือตรวจสอบความเหมาะสมของตัวแบบ พบว่า

ความคลาดเคลื่อนเป็นอิสระต่อกัน (แสดงรายละเอยีดใน

รูปที่ 3) โดยพบว่า ค่าสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์ในตัวเอง

และสัมประสิทธิในตัวเองบางส่วนของความคลาดเคลื่อน

ตกอยู่ในขอบเขตความเชื่อม่ันร้อยละ 95 และความคลาด

เคลื่อนมีการแจกแจงปกติ  (แสดงรายละเอียดในรูปที่ 4) 

จึงสามารถสรุปได้ว่าตัวแบบมีความเหมาะสม เกณฑ์การ

เปรียบเทียบความแม่นย าจากการพยากรณ์จากสมการที่ 

11 และ 12 หาค่า MAPE เท่ากับ 0.810 และค่า RMSE 

เท่ากบั 1.585 ตามล าดับ 
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 3.2 ตวัแบบ GM(1,1) 

 
รูปท่ี 1 การเคลื่อนไหวของอนุกรมเวลาราคาหุ้น BBL 

 

 
รูปท่ี 2 ACF และ PACF ของอนุกรมเวลาที่แปลงข้อมูลด้วยการหาผลต่าง d = 1 
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จากการพยากรณ์โดยใช้ตัวแบบ GM(1,1) สามารถ 

 

 
รูปท่ี 3 ACF และ PACF ของค่าความคลาดเคลื่อน 

 

One-Sample Kolmogorov-Smirnov Test 

 

Noise residual from 

bbl-Model_1 

N 222 

Normal Parameters
a,b

 Mean .0097 

Std. Deviation 1.64714 

Most Extreme Differences Absolute .041 

Positive .032 

Negative -.041 

Test Statistic .041 

Asymp. Sig. (2-tailed) .200
c,d

 

a. Test distribution is Normal. 

 

รูปท่ี 4 การทดสอบการแจกแจงปกติของค่าความคลาดเคลื่อน 
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 ตารางท่ี 1 ค่าพยากรณ์ตัวแบบอารีมา ตัวแบบ GM(1,1) และตัวแบบเกรย์เวอร์เฮ้าท ์ของข้อมูลชุดที่ 2 

วันที่ ค่าจริง ARIMA GM(1,1) GVM 

01/06/2023 163.0 162.13 162.41 171.54 

02/06/2023 163.5 162.26 162.50 174.28 

06/06/2023 164.5 162.39 162.59 176.84 

07/06/2023 162.0 162.52 162.68 179.33 

08/06/2023 160.5 162.64 162.77 181.08 

09/06/2023 163.0 162.77 162.86 182.43 

12/06/2023 162.5 162.90 162.95 184.07 

13/06/2023 163.0 163.03 163.04 185.47 

14/06/2023 164.5 163.16 163.13 186.81 

15/06/2023 162.5 163.29 163.22 188.16 

16/06/2023 162.0 163.42 163.31 189.17 

19/06/2023 160.5 163.55 163.40 190.02 

20/06/2023 160.5 163.68 163.49 190.67 

21/06/2023 161.5 163.81 163.58 191.27 

22/06/2023 163.0 163.93 163.67 191.86 

23/06/2023 163.0 164.06 163.76 192.45 

26/06/2023 163.5 164.19 163.85 192.96 

27/06/2023 163.0 164.32 163.93 193.40 

MAPE 
 

0.810 0.724 14.223 

RMSE   1.585 1.463 24.114 

 

ตารางท่ี 2 ค่าพยากรณ์ตัวแบบ GM(1,1) ล่วงหน้า 10 วัน 

วันที่ GM(1,1) 

28/06/2023 164.02 

29/06/2023 164.11 

30/06/2023 164.20 

03/07/2023 164.29 

04/07/2023 164.39 

05/07/2023 164.48 

06/07/2023 164.57 

07/07/2023 164.66 

08/07/2023 164.75 

09/07/2023 164.84 

 

 
 

รูปท่ี 5 การเปรียบเทียบค่าพยากรณ์ตัวแบบอารีมา ตัวแบบ GM(1,1) และตัวแบบเกรย์เวอร์เฮ้าท ์   

0
30
60
90
120
150
180
210
240
270
300

Date

ค่าจรงิ BBL
ARIMA
GM(1,1)
GVM
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 3.2 ตวัแบบ GM(1,1)  

จากการพยากรณ์โดยใช้ตัวแบบ GM(1,1) สามารถ

ประมาณค่า ̂  โดยวิธกี าลังสองน้อยที่สดุของตัวแบบ  
 

GM(1,1) จะได้เป็น 
6

ˆ
0.000548382

1 0.6001844


 
= 


−



  

 

เม่ือน า ̂  ไปแทนในสมการที่ (7) จะได้ตัวแบบการ

พยากรณ์ราคาหุ้น BBL โดยตัวแบบ GM(1,1) ดังนี้  

( ) ( ) ( ) ( )( ) 0.001 0548381 2160.6001844

0.000548382

160.6001844

0.000548382

ˆ 1 1
k

y k y e
−

+ = −

+

−

−

 

เกณฑ์การเปรียบเทียบความแม่นย าจากการพยากรณ์

จากสมการที่  (11) และ (12) หาค่า MAPE เท่ากับ 

0.724 และค่า RMSE เท่ากบั 1.463 ตามล าดับ 

3.3 ตวัแบบเกรยเ์วอรเ์ฮา้ท ์  

จากการพยากรณ์โดยใช้ตัวแบบเกรย์เวอร์เฮ้าท์   

สามารถประมาณค่า ̂  โดยวิธกี าลังสองน้อยที่สดุของตัว 
 

แบบเกรย์เวอร์เฮ้าท ์ จะได้เป็น 
0

ˆ
0.1078711

.000015


 
=

−



−



  

 

เม่ือน า ̂  ไปแทนในสมการที่ (10) จะได้ตัวแบบ

การพยากรณ์ราคาหุ้น BBL โดยตัวแบบเกรย์เวอร์เฮ้าท์  

ดังนี้  

( ) ( )
( ) ( )

( ) ( ) ( ) ( )( )

1

1

1 1 0.1078711

0.1078711 0
ˆ 1

0.000015 0 0.1078711 0.000015 0
k

y
y k

y y e
−

−
+ =

− + − +

 

เกณฑ์การเปรียบเทียบความแม่นย าจากการพยากรณ์จาก

สมการที่ (11) และ (12) หาค่า MAPE เท่ากับ 14.223 

และค่า RMSE เท่ากบั 24.114 ตามล าดับ 

จากการศึกษาตัวแบบการพยากรณ์โดยใช้ตัวแบบอารีมา 

ในสมการที่ (1) ตัวแบบ GM(1,1) ในสมการที่ (7) และ

ตัวแบบเกรย์เวอร์ เ ฮ้าท์  (GVM) ในสมการที่  (10) 

ส าหรับการพยากรณ์ข้อมูลชุดที่ 2 คือ ราคาหุ้น BBL 

เดือนมิถุนายน 2566 จ านวน 18 ค่า ได้ค่าพยากรณ์ ค่า

ร้อยละ ค่าคลาดเคลื่อนสมับูรณ์เฉลี่ยและค่ารากที่สองของ

ความคลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ย (RMSE) แสดงดัง

ตารางที่ 1 ผลการเปรียบเทียบพบว่า จากวิธีการพยากรณ์

ทั้ง 3 วิธี ตัวแบบ GM(1,1) มีความแม่นย ามากที่สุด 

เนื่ องจากให้ค่าพยากรณ์ที่ มีความแตกต่างน้อยที่สุด 

นอกจากนี้ ยังพบว่าตัวแบบ GM(1,1)ให้ค่า MAPE และ 

RMSE ต ่าที่สุด จึงถือว่าเป็นตัวแบบที่เหมาะสมที่สุดกับ

ข้อมูลที่น ามาศึกษา 

 นอกจากนี้ จากการตรวจสอบความแม่นย าของตัวแบบ

พยากรณ์ทั้ ง  3 ตัวแบบคือ ตัวแบบอารีมา ตัวแบบ 

GM(1,1) และตัวแบบเกรย์เวอร์เฮ้าท ์(GVM) เม่ือทราบ

ว่าตัวแบบพยากรณ์ใดมีค่าร้อยละค่าคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์

เฉลี่ยและค่ารากที่สองของความคลาดเคลื่อนก าลังสอง

เฉลี่ย (RMSE) ต ่าที่สุด จะใช้ตัวแบบพยากรณ์นั้นส าหรับ

การพยากรณ์ราคาหุ้น BBL เดือนมิถุนายน-กรกฎาคม 

2566 ต่อไป แสดงดังรูปที่ 4 

 

4. การอภิปรายและสรุปผลการวิเคราะห ์

 การวิจัยครั้งนี้ ได้น าเสนอวิธีการสร้างและคัดเลือกตัว

แบบการพยากรณ์ที่เหมาะสมกับราคาหุ้น BBL โดยใช้

อนุกรมเวลารายวัน ได้แบ่งข้อมูลออกเป็น 2 ชุด ชุดที่ 1 

ตั้งแต่เดือนกรกฎาคม 2565 ถึงเดือนพฤษภาคม 2566 

จ านวน 222 วัน ส าหรับการสร้างตัวแบบพยากรณ์                 

ด้วยวิธีการทางสถิติทั้งหมด 3 วิธี ได้แก่ ตัวแบบอารีมา 

และตัวแบบเกรย์ภายใต้ตัวแบบ GM(1,1) และตัวแบบ

เกรย์เวอร์เฮ้าท์  ข้อมูลชุดที่ 2 เดือนมิถุนายน 2566 

จ านวน 18  วัน ส าหรับการสร้างตัวแบบพยากรณ์ด้วย

วิธีการทางสถิติทั้งหมด 3 วิธี ได้แก่ ตัวแบบอารีมา และ

ตัวแบบเกรย์ภายใต้ตัวแบบ GM(1,1) และตัวแบบเกรย์

เวอร์เฮ้าท์ (GVM) โดยตรวจสอบความแม่นของตัวแบบ

การพยากรณ์ด้วยร้อยละค่าคลาดเคล่ือนสัมบูรณ์เฉลี่ยและ

รากที่สองของความคลาดเคล่ือนก าลังสองเฉลี่ย (RMSE) 

ผลการวิจัยพบว่า จากวิธีการพยากรณ์ทั้งหมดที่ได้ศึกษา 

ตัวแบบที่มีความแม่นย ามากที่สุด คือ ตัวแบบ GM(1,1) 

สามารถท านายค่าราคาหุ้น BBL ได้ใกล้เคียงค่าจริง ท าให้

มีความผิดพลาดจากการพยากรณ์ร้อยละ 0.724 (MAPE 

= 0.724) และมีความผิดพลาดจากการพยากรณ์ 1.463 

(RMSE = 1.463) ที่ต ่ าที่สุด โดยตัวแบบการพยากรณ์

ราคาหุ้น BBL โดยตัวแบบ GM(1,1) ดังนี้  

( ) ( ) ( ) ( )( ) 0.001 0548381 2160.6001844

0.000548382

160.6001844

0.000548382

ˆ 1 1
k

y k y e
−

+ = −

+

−

−

 

การศึกษาครั้งต่อไป สามารถที่จะประยุกต์ใช้ตัวแบบเกรย์

ภายใต้ตัวแบบ GM(1,1) และตัวแบบเกรย์เวอร์เฮ้าท ์กบั

ข้อ มูลชนิดอื่ นๆ เ ช่น  ข้อ มูลทาง ธุรกิจ  ข้อ มูลทาง

ทรัพยากรธรรมชาติ นอกจากนี้ยังพบว่าวิธเีกรย์สามารถใช้

ในการท านายข้อมูลที่ มีจ านวนข้อมูลน้อย ข้อมูลที่ไม่

เพียงพอ หรือข้อมูลที่ไม่สมดุลย์ได้  และตัวแบบเกรย์เวอร์

เฮ้าท์ซึ่งเหมาะสมกับพยากรณ์ข้อมูลที่มีลักษณะเติบโต
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แบบ Logistic ดังนั้นจึงสามารถน าตัวแบบเกรย์เวอร์เฮ้าท์

ไปประยุกต์ใช้กับข้อมูลที่มีลักษณะดังกล่าว เช่น ปริมาณ

น า้ระบาย เพื่อให้ค่าพยากรณ์มีความแม่นย ามากขึ้น และ

ควรพิจารณาอนุกรมเวลารายเดือนและรายสัปดาห์

ประกอบการสร้างตัวแบบการพยากรณ์ด้วย 
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