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บทคัดยอ
ปญหาและความทาทายอยางหนึง่ของระบบรูจาํใบหนา คอื

มมุมองของใบหนา (Pose of Face) ซึง่งานวจิยัชิ้นนีมุ้งเนนที่
จะแกปญหาและเพิ่มประสิทธิภาพของการรูจําใบหนาดวยวิธี
การผสมผสานระหวางเทคนิคการแบงภาพและการจับคูภาพ
หลายมุมมอง เปาหมายของการแบงภาพเพื่อหาพื้นที่สวนที่
มคีวามใกลเคยีงกบัใบหนามากทีส่ดุ โดยในการแบงภาพไดนํา
เอาเทคนิค Local Binary Pattern มาชวยในการหาค า
Histogram ของพื้นที่ จากนัน้หาคาน้ําหนกัดวย Chi-Square

Statistic ผลจากการดําเนนิการโดยการทดสอบดวยฐานขอมลู
ใบหนา GTAV, FEI และ INDIAN เปรียบเทยีบกบัเทคนคิการ
รูจําใบหนาแบบ EigenFace และ EigenFace ที่ใชฐานขอมูล
มุมมองจริง พบวาสามารถเพิ่มประสิทธิภาพการรูจําใบหนา
แบบหลายมมุมองไดดีกวาเทคนคิทีไ่ดกลาวมาแลวขางตน

คําสําคัญ: การรู จําใบหนา, ใบหนาแบบหลายมุมมอง
การจับคู ภาพมุมมองจริง, การแบงภาพ, โลคอลไบนารี
แพทเทิรน

Abstract

The problem and challenge of face recognition is the pose

of a face. The proposed approach aims to solve and increase

performance of face recognized by combining Image Partition

techniques with Real View-base Matching techniques. The

objective of Image Partition techniques is to find the parts

which match the closest to the face inputted by relying on

Local Binary Pattern methods in order to calculate the

histogram of each partitioned area of the image. After that, the
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weight is calculated using Chi-Square Statistics. In the

experiment, three face databases were applied namely GTAV,

FEI, and INDIAN. These are employed to compare recognition

rates by the proposed approach to EigenFace and EigenFace

using Real View-based Matching. The results of the

experiment, we found that our proposed technique has

improved the recognition rates which are higher than the

existing ones.

Keyword: Face Recognition, Pose of  Face, Real View-based

Matching, Image Partition, Local Binary Pattern.

1. บทนํา
การรูจาํใบหนา (Face Recognition) เปนโปรแกรมประยุกต

ประเภทวเิคราะหภาพซึง่ถือวามคีวามทาทายอยางย่ิงในระบบ
อัตโนมัติ เนื่องมาจากขอจํากัดของมนุษยทั้ งทางดานการ
คํานวณและเวลาในการทํางาน แตคอมพิวเตอรมีหนวย
ประมวลผลที่เกือบจะไรขีดจํากัดสามารถประมวลผลไดเร็ว
กวามนุษยมาก ปจจุบันไดมีการนําเทคนิคการรูจําใบหนา
ไปใชกับระบบตางๆ อยางกวางขวาง เชน ระบบพิสูจนและ
ยืนยันตัวตน (Authentication and Identification Systems)

ระบบเฝาระวังและติดตาม (Surveillance and Tracking

Systems) เปนตน ทัง้นีส้ิง่สาํคัญของการรูจาํใบหนา คอืความ
ถูกตองของการรูจํา ดังนั้นนักวิจัยไดพยายามคิดคนเทคนิค
ใหมๆ  เพือ่เพิม่ประสิทธิภาพของการรูจาํใบหนา

โดยทั่วไปภาพใบหนาที่นํามาใชในระบบรูจําใบหนาจะ
เปนแบบใบหนาตรงซึง่ไมยืดหยุนเมือ่นําไปใชงานจริง เนือ่งจาก
ภาพใบหนาของแตละบคุคลสามารถเคลือ่นไหวปรับเปลีย่นไป
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ไดหลายมุมมองและหลายองศา (Pose of Face)  ซึ่งหากยัง
คงใชเทคนคิการรูจาํใบหนาแบบเดิมกจ็ะทําใหประสทิธิภาพและ
ความแมนยําของระบบลดลง

จากปญหาของภาพใบหนาแบบหลายมมุมอง เทคนิคทีน่ํา
ไปใชในการแกปญหาอยูหลายเทคนิคดวยกัน โดยหนึ่งใน
หลายๆ เทคนิคทีไ่ดรับความนยิมในการนาํไปใช คอื การจบัคู
ภาพแบบมุมมองจริง (Real View-based Matching) [1]
เนื่องจากเปนวิธีทีไ่มซับซอน และปจจบุนัมีฐานขอมูลใบหนา
(Face Database) ที่สนับสนุนภาพใบหนาแบบมุมจริงเพิ่ม
มากข้ึน เชน ฐานขอมูล GTAV [8], FEI [9], และ INDIAN [10]
แตวิธีนี้ยังคงมีประสิทธิภาพในการรูจําไมมากนัก ดังนั้นเพื่อ
พัฒนาใหวิธีนี้มีประสิทธิภาพเพิ่มมากข้ึน ผูวิจัยจึงไดเพิ่ม
เทคนิคการแบงภาพ (Image Parition) เขาไปผสมผสานกับ
การจบัคูภาพแบบมมุมองจริงซึง่เทคนคิการแบงภาพมจีดุประสงค
เพือ่หาพืน้ทีแ่ตละสวนของภาพที่ใกลเคยีงกบัใบหนามากทีส่ดุ
โดยอาศยัหลกัการทาํงานของ Local Binary Pattern(LBP) [2],
[3] ในการเกบ็คุณสมบติัทางดานพืน้ผิว (Texture Description)

2. ทฤษฎีและงานวิจัยท่ีเก่ียวของ
2.1 การรูจําใบหนา
การรูจําใบหนา (Face Recognition) [6] โดยทั่วไปแลว

การรู จําใบหนาสามารถจําแนกตามกรรมวิ ธีออกเปน 4
ประเภทดวยกนั ไดดังนี้

2.1.1 วิ ธี การทางคณิตศาสตร และแมแบบ
(Geometric/Template Based Approaches)

Geometric Feature-based ใชวธีิในการวเิคราะหคุณสมบติั
ของใบหนารวมกับความสัมพันธทางเรขาคณิต เชน การใช
เทคนคิ Elastic Bunch Graph Matching  เปนตน

Template-based methods การทํางานของเทคนิคนี้ คือ
การเปรียบเทียบภาพที่ตองการกับชุดภาพที่มีอยูกอนแลว
โดยตองผานขบวนการแปลงชดุภาพใหอยูในรูปของแมแบบกอน
สามารถทําไดหลายวธีิ เชน Support Vector Machines (SVM),
Principal Component Analysis (PCM), Linear Discriminant
Analysis (LDA),  Kernel Methods เปนตน

2.1.2 วิธีการแบบแยกสวนและแบบองครวม
(Piecemeal/Holistic Approaches)

เกิดข้ึนจากแนวความคิดที่ วาการระบุใบหนาสามารถ
ดําเนนิการไดจากรายละเอียดเพยีงบางสวนหรืออีกนยัหนึง่ คอื

ไมมีความจําเปนตองเก็บคุณลักษณะของใบหนาทุกสวนก็
สามารถระบุใบหนาได จากแนวคิดดังที่ไดกลาว นักวิจัยได
พยายามที่จะใชการอนุมานความเกี่ยวของของคุณลักษณะ
ตางๆ บนใบหนา เชน บางเทคนคิพยายามทีจ่ะใชคณุลกัษณะ
ของดวงตารวมกับคุณลักษณะอ่ืนๆ แตวิธีนี้ยังไมเปนที่นิยม
มากนกั เนือ่งจากความจริงแลวคุณลกัษณะตางๆ บนใบหนา
ลวนสําคัญ และมีความสัมพันธซึ่งกันและกันนั่นเปนเหตุที่
ทําใหในปจจบุนัหลายๆ เทคนคิยังคงใชการรูจาํแบบองครวม
(Holistic) มากกวา

2.1.3 วธิสีกัดคุณสมบตัใิบหนาจรงิและการจําลอง
โมเดล (Appearance-based/Model-based Approaches)

Appearance-based เปนวิธีที่พิจารณาขอมูลดิบที่ไดจาก
ใบหนาซึง่อยูในรูปของเวกเตอรจากนัน้ใชเคร่ืองมอืทางสถิติใน
การสกดัคณุสมบติัของใบหนาออกมาเพือ่ใชในการเปรียบเทยีบ
กบัขอมลูทีใ่ชในการเรียนรู วิธีนีส้ามารถแบงไดเปน 2 ลกัษณะ
ดวยกนัคอืแบบ Linear และ Non-linear โดยแบบ Linear มุงเนน
ที่จะลดขนาดของเวกเตอรในการโปรเจคชั่นเพื่อเปนตัวแทน
คณุสมบติัของแตละใบหนา ตัวอยางเทคนคิทีใ่ช เชน PCA, LDA

และ Independent Component Analysis (ICA) ในสวนของ
Non-linear จะคอนขางซับซอนกวา เทคนิคที่นิยมใชคือ
KernelPCA (KPCA)

Model-based เปนวธีิทีมุ่งเนนการสรางโมเดลจาํลองใบหนา
ข้ึนมาเพือ่ใชในการรูจาํ โดยสามารถแบงได 2 วิธีดวยกนัคอื  2
มติิและ 3 มติิ ซึง่วิธี Model-based  สามารถทีจ่ะประยุกตเพือ่
ใชจาํแนกใบหนาที่เปนแบบหลายมมุมองไดอีกดวย เทคนิคที่
นํามาใช เชน Elastic Bunch Graph Matching และ 3D

Morphable Models เปนตน
2.1.4 วธิจัีบคูแมแบบ สถติ ิและโครงขายประสาท

เทียม (Template/Statistical/Neural Network Approaches)

Template Matching กาํหนดใหแพทเทรินเปนตัวแทน ของ
กลุมตัวอยาง โมเดล พิกเซล เสนโคง พื้นผิว ซึ่งโดยปกติ
ฟงกชันการรูจําจะใชความสัมพันธหรือระยะทางในการรูจํา

Statistical Approach กาํหนดใหแพทเทรินเปนตัวแทนของ
คณุสมบติั ดังนัน้ฟงกชนัการรูจาํกค็อืฟงกชันการจาํแนก

Neural Network กาํหนดใหแพทเทริน สามารถมีตัวแทน
ไดหลากหลาย โดยวิธีนี้สามารถทํางานผสมผสานกบัเทคนคิ
อ่ืนไดอีกดวย ตัวอยางเชน Neural network with Gabor filters,
Neural network with Hidden Markov Models, Neural network
with Fuzzy logic เปนตน
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2.2 การรูจําใบหนาแบบหลายมมุมอง
ระบบรูจําใบหนาที่มีอยูสวนใหญสามารถทํางานไดดีกับ

ลักษณะใบหนาที่ เปนหนาตรงอยางไรก็ตามในทางปฏิบัติ
ภาพใบหนาที่ตองการคนหามักจะเปนภาพที่ ไดจากกลอง
วงจรปดซึง่ภาพทีไ่ดสวนใหญจะเปนภาพในลกัษณะหลายมมุมอง
จากปญหาทีเ่กดิข้ึน วธีิทีน่ํามาใชในการแกไขปญหาในขอบเขต
ของภาพ 2 มติิ โดยงานวจิยัของ X.Zhang [1] ไดจาํแนกออกเปน
3 วิธีดวยกัน คือ 1) Pose-tolerant Feature Extraction

2) Real View-based Matching 3) 2D Pose Transformation

แตละวธีิมขีอดีขอเสยีแตกตางกนัไป ในทีน่ีจ้ะขอกลาวถึงเฉพาะ
วธีิ Real View-based Matching หรือ การจบัคูภาพมมุมองจริง
ซึ่งเปนวธีิที่นําเอาฐานขอมลูใบหนาแบบมมุมองจริงของแตละ
บคุคลมาใชแทนแบบเดิมทาํใหประสทิธิภาพการรูจาํเพิม่มากข้ึน
ในขณะเดียวกนัฐานขอมลูกม็ขีนาดใหญข้ึนดวย

2.3 การจับคูภาพมมุมองจริง
การจบัคูภาพมมุมองจริง คือ เทคนิคทีใ่ชในการแกปญหา

ภาพใบหนาแบบหลายมุมมองอยางหนึ่งโดยจัดเปนวิธีที่งาย
และตรงไปตรงมา  หลกัการพืน้ฐานคอืการเพิม่ฐานขอมลูทีเ่ปน
แบบมุมมองจริงใหมีความหลากหลายในแตละบุคคล เชน
ฐานขอมลูใบหนา GTAV ทีม่อีงศาการหมนุของใบหนาต้ังแต 0,
±30, ±45, ±60 และ ±90 องศา ดังแสดงตามภาพที่1
โดยปกติไมนิยมนํามาใชโดยตรงแตจะนํามาประยุกตใชรวม
กับเทคนิคอ่ืนเพื่อใหเกิดประสิทธิภาพมากข้ึน เชน งานวิจัย
A Mosaicing Scheme for Pose-Invariant Face Recognition [7]
ไดนําเอาเทคนิคนี้มาใชงานรวมกับเทคนิค Face Mosaicing

ซึง่สามารถใหผลการรูจาํใบหนาที่ถูกตองถึง 97.92%
ในงานวจิยัชิน้นีผู้วจิยัไดนําเสนองานวจิยัซึง่นําเทคนคิการ

ภาพท่ี 1  ใบหนาแบบหลายมมุมองของฐานขอมลู GTAV

จบัคูภาพแบบมมุมองจริงมาใชงานรวมกบัเทคนคิการแบงภาพ
(Image Partition) และเทคนคิ Local Binary Pattern เพือ่เพิม่
ประสิทธิภาพอัตราการรูจาํเชนกัน

2.4 โลคอลไบนารีแพทเทิรน
Local Binary Pattern (LBP) เปนเทคนคิทีม่ปีระสทิธิภาพ

มากในการในการเก็บคุณสมบัติทางดานพื้นผิว การทํางาน
พืน้ฐานของ LBP คอืคํานวณหาคาคาหนึ่งเพือ่ใชเปนตัวแทน
ของพื้นที่ขนาด 3x3 พิกเซล โดยใชจุดศูนยกลางของพื้นที่
เปนคาที่ ใชอางอิงในการคํานวณ ผลที่ ไดจะอยู ในรูปของ
แพทเทิรนของเลขฐานสองซึ่งสามารถแปลงเปน Histogram

เพื่อแสดงคุณสมบัติทางดานพื้นผิวของภาพได ดังภาพที่ 2
แสดงการทาํงานพืน้ฐานของ LBP

ตอมา LBP ไดถูกพัฒนาใหมีประสิทธิภาพมากข้ึนโดย
วธีิปรับรูปแบบการทาํงานเปนแบบวงกลม ทําใหสามารถนาํไป
ใชงานไดยืดหยุนมากข้ึน โดยวธีิการนีไ้ดเพิม่ตัวแปรข้ึนมา 2 ตัว
คือตัวแปร P แทนจาํนวนตําแหนงรอบจดุศูนยกลางซึ่งอาจมี
8 จดุ หรือ 16 จดุตอจดุศนูยกลาง 1 ตําแหนงและตัวแปร R

คือรัศมีระหวางตําแหนง P กับจุดศูนยกลางของวงกลม
ดังภาพที่3 แสดงตัวอยาง LBP แบบวงกลม P=8, R=2

หรืออาจเขียนไดอีกแบบคอื LBP8,2 ซึง่หากเลอืกใช P=8 แสดงวา
LBP สามารถมคีาทีเ่ปนตัวแทนของพืน้ทีไ่ด 28 คา

จากขบวนการทํางานขางตนสามารถนํามาเขียนเปน
สมการเพือ่คํานวณหาคา LBP ของแตละพืน้ทีไ่ดดังนี ้[8]

∑
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เมือ่ ic คอืคาของพกิเซลตําแหนงศนูยกลาง in คอืคาของ
พกิเซลรอบตําแหนงศนูยกลางของพื้นที ่xc,yc ใดๆ คือจํานวน
บติในที่นีค้อื 8 และฟงกชั่น f(x) สามารถแทนคาไดดังนี ้[8]
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จากสมการที ่1 คา LBP แตละพืน้ทีส่ามารถคาํนวณหาคา
น้ําหนกัได ซึง่จากงานวจิยัเร่ือง Face Recognition with Local

Binary Pattern [4] ไดนําเอา Chi-Square Statistic (χ2) มาใช
เพือ่หาคาน้ําหนกัของแตละพืน้ที ่สามารถเขียนสมการไดดังนี้
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เมื่อ S คือคา LBP ที่คํานวณได M คือคา  LBP  ที่คาดหวัง
และ i คือจํานวนแพทเทิรนทั้งหมดของพื้นที่นั้นๆ



36 วารสารเทคโนโลยีสารสนเทศ
Information Technology Journal

ปท่ี 8 ฉบบัท่ี 2 กรกฎาคม - ธันวาคม 2555
Vol.8, No.2, July - December 2012

บทความวิจัย : การรูจําใบหนาแบบหลายมุมมองโดยใชเทคนิคผสมผสานการแบงภาพ
และการจับคูภาพมุมมองจริง

3. วธิีดําเนนิการวิจัย
การรูจําใบหนาที่นํามาใชในงานวิจัยนี้มีพื้นฐานมาจาก

การรูจาํใบหนา Eigen Face Recognition [5] ซึ่งเปนการรูจาํที่
เหมาะกบัใบหนาแบบตรงจากนัน้มาปรับปรุงเพิม่ประสทิธิภาพ
ใหสามารถรู จําใบหนาในแบบหลายมุมมอง โดยเร่ิมจาก
ข้ันตอนการเพิ่ มฐานขอมูลใบหนาที่ เปนแบบมุมมองจริง
ฐานขอมูลที่ใชในงานวิจัยคร้ังนี้ประกอบไปดวยฐานขอมูล
GTAV, FEI และ INDIAN โดยกาํหนดใหภาพใบหนาทีใ่ชใน
งานวจิยัเปนโทนสเีทา (Grayscale) มขีนาด 200 x 200 พกิเซล
โดยข้ันตอนการทํางานแสดงตามภาพที่ 4 สามารถอธิบาย
ข้ันตอนการทาํงานไดดังนี้

3.1 Image Partition Operation ทําหนาที่ในการแบง
ภาพออกเปนพืน้ทีข่นาด MxN ซึง่ในงานวจิยันีก้าํหนดการแบง
ภาพออกเปนขนาด 4x4, 4x8, 8x4 และ 8x8 โดยพืน้ทีท่ีไ่ดจะ
ถูกนําไปผานข้ันตอนของ LBP และหาคาน้ําหนักตอไป
ดังแสดงตามภาพที ่5 แสดงการแบงภาพออกเปนขนาดตางๆ
เพือ่นาํไปใชกบัข้ันตอนของ LBP

3.2 Local Binary Pattern ทําหนาทใีนการเกบ็คณุสมบติั
ดานพืน้ผิวเพือ่นําไปคํานวณหาคา Histogram ของพืน้ทีแ่ตละ
สวน ซึง่ในงานวจิยันีไ้ดนําเอา LBP มาใช 3 โหมดดวยกนัคอื
LBP8,1 , LBP8,1.5 และ LBP8,2 ผลทีไ่ดจากขบวนการทาํงานของ

8 5 2 1 0 0 1 2 4

9 5 4 1 0 128 8

1 7 6 0 1 1 64 32 16

3 x 3 Pixel Data Threshold Weight

Pattern = 10110001
LBP = 128 + 32 + 16 + 1 = 177

ภาพท่ี 2  พืน้ฐานการทาํงานของ Local Binary Pattern

ภาพท่ี 3  Local Binary Pattern แบบวงกลมเมือ่ P=8, R=2

Image Partition
Operation Probe Face

Local Binary 
Pattern

Operation

Chi-Square
Weight 

Calculation

Selected
Face Partition

Eigen Face 
Recognition

System
Face Database

Face Recognized

ภาพท่ี 4  ข้ันตอนการทาํงานของการรูจาํใบหนาในงานวจิยันี้
LBP จะถูกนาํไปหาคาน้ําหนกัตอไป

3.3 Chi-Square Weight Calculation คํานวณหา
น้ําหนักของแตละพื้นที่ดวยคาที่ไดจากขบวนการของข้ันตอน
LBP ซึง่ผลจากการคาํนวณเพือ่หาคาน้ําหนักนีจ้ะเปนตัวชีว้า
พืน้ทีไ่หนทีม่ีความใกลเคยีงใบหนาบาง

ภาพท่ี  5 (a)(b)(c)(d) ภาพใบหนาจากฐานขอมูล GTAV

                  ซึ่งถูกแบงเปนพืน้ทีข่นาด 4x4, 4x8, 8x4 และ 8x8
               ตามลาํดับ
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3.4 Selected Face Partition  คือพื้นที่บางสวนจาก
ภาพใบหนาทัง้หมดซึง่พืน้ทีเ่หลานีเ้ปนพืน้ทีม่คีวามใกลเคยีงกบั
ภาพใบหนาหรือสวนใดสวนหนึ่งของใบหนาประกอบอยูดัง
แสดงตามภาพที ่6 เปนภาพเสมอืนจากขอมลูทีผ่านขบวนการ
ข้ันตนแลว

3.5 EigenFace Recognition System เปนขบวนการ
รูจาํใบหนาแบบ Template-based โดยมีวธีิการคอื ฐานขอมูล
ใบหนาจะตองถูกแปลงใหเปนใบหนาแบบไอเกน (EigenFace)

ซึง่สามารถทาํไดโดยการหาคาความตางของใบหนาแตละหนา
เทยีบใบหนาเฉลีย่ทัง้หมดในฐานขอมลู จากนัน้นําไปคาํนวณ
เพือ่หาคา Eigenvector และนาํไปสรางเปนใบหนาแบบไอเกน
ตามลําดับการระบุใบหนาที่ตองการอาศัยวิธีคํานวณของ
Euclidean Distance เพือ่คํานวณหาระยะหางระหวางใบหนาที่
ทดสอบกบัใบหนาในฐานขอมูล ซึง่หากใบหนาใดในฐานขอมลู
มีระยะหางนอยที่สุด แสดงวาใบหนานั้นมีความใกลเคียงกับ
ใบหนาทดสอบมากทีส่ดุ

4. ผลการดําเนนิงาน
จากการทดสอบวัดคาประสิทธิภาพของอัตราการรู จํา

โดยการเปรียบเทยีบระหวางการรูจาํใบหนาแบบ Eigen Face,

Eigen Face แบบใชฐานขอมูลมุมมองจริงและการรูจําที่ได
นําเสนอในงานวิจัยคือ Hybrid Image Partition and Real

View-based Matching  ซึง่ในการทดสอบไดนําเอาฐานขอมลู
ใบหนาทัง้ 3 ฐานขอมูลคือ GTAV, FEI และ INDIAN มาใช
ทดสอบ ผลที่ ไดคือ วิ ธีการรู จําใบหน าที่ แบบ Hybrid

มอัีตราการรูจาํทีดี่กวาทัง้ 2 แบบโดยการรูจาํแบบ EigenFace

มีอัตราการรูจําประมาณ 63.33% การรูจําแบบ EigenFace

แบบใชฐานขอมลูมมุมองจริงมีอัตราการรูจาํประมาณ 61.67%
และการรูจาํแบบ Hybrid Image Partition and Real View-based

Matching มีอัตราการรูจําประมาณ 84.97% ดังแสดงตาม
ตารางที ่1

ภาพท่ี 6  ภาพเสมือนจากขอมูลที่ผานข้ันตอน LBP และ
           คํานวณหาคาน้ําหนัก โดยพื้นที่สีขาวคือพื้นที่
                ซึง่โดนตัดทิง้

ตารางท่ี 1  เปรียบเทยีบอัตราการรูจาํใบหนาโดยใชเทคนคิที่
                 ไดวจิยักบัการรูจาํแบบอ่ืน

Real View-bas e Hybrid Hybrid Hybrid

Matching (LBP8 ,1) (LBP8 ,1 .5) (LB P8 ,2)

GTAV 57% 60% 83.25% 83.50% 83.25%

FEI 68% 68% 87.25% 90% 90.75%

INDIAN 65% 57% 81% 82.50% 83.25%

Databas e Eig en

ในขณะเดียวกันผูวิจัยไดทําการทดสอบประสิทธิภาพของ
อัตรารูจําแบบ Hybrid โดยกําหนดตัวแปรของการทดสอบ
คอืโหมดการทาํงานของ LBP ซึง่แบงออกเปน 3 โหมดดวยกนั
คอื LBP8,1  LBP8,1.5 และ LBP8,2 จากนัน้ผูวจิยัไดทําการทดสอบ
ประสิทธิภาพของวธีิรูจาํแบบ Hybrid ทัง้ 3 โหมดโดยตัวแปร
ที่ใชในการทดลองคือวิธีการแบงภาพออกเปนขนาดตางๆ
ในการทดสอบไดแบงออกเปน 4 รูปแบบคอื 4x4, 4x8, 8x4 และ
8x8 โดยทําการทดสอบทัง้ 3 ฐานขอมลู ผลทีไ่ดคอื ฐานขอมลู
GTAV สามารถใหอัตราการรูจาํทีม่ปีระสิทธิภาพสงูสดุทีโ่หมด
LBP8,1.5 ดวยการแบงภาพขนาด 4x8 มอัีตราการรูจาํอยูที ่85%
ฐานขอมลู FEI สามารถใหอัตราการรูจาํทีม่ปีระสทิธิภาพสงูสดุ

ตารางท่ี 2  เปรียบเทยีบอัตราการรูจาํใบหนาโดยใชเทคนิค
                   ทีไ่ดวิจยักบัวธีิการแบงภาพออกเปนขนาดตางๆ

Hybrid Hybrid Hybrid

(LB P8 ,1) (LB P8 ,1 .5) (LB P8,2)

4x4 83% 83% 84%

4x8 84% 85% 84%

8x4 83% 83% 82%

8x8 83% 83% 83%

4x4 88% 91% 92%

4x8 88% 91% 91%

8x4 87% 89% 90%

8x8 86% 89% 90%

4x4 80% 82% 82%

4x8 80% 81% 84%

8x4 81% 83% 83%

8x8 83% 84% 84%

Databas e
W indow 

S ize

GTAV

FEI

INDIAN
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บทความวิจัย : การรูจําใบหนาแบบหลายมุมมองโดยใชเทคนิคผสมผสานการแบงภาพ
และการจับคูภาพมุมมองจริง

ทีโ่หมด LBP8,2 ดวยการแบงภาพขนาด 4x4 มีอัตราการรูจาํ
อยูที ่92%  และฐานขอมูล INDIAN สามารถใหอัตราการรูจาํ
ทีม่ีประสทิธิภาพสงูสดุที่โหมด LBP8,1.5 และ LBP8,2 ดวยการ
แบงภาพขนาด 4x8 และ 8x8 มีอัตราการรูจําอยูที่ 84%
ดังแสดงตามตารางที2่

5. สรปุ
งานวิจัยที่พัฒนาข้ึนดวยวิธีการผสมผสานระหวางเทคนิค

การแบงภาพและเทคนิคการจับคูภาพมุมมองจริง (Hybrid

Image Partition and Real View-based Matching) สามารถ
เพิ่มประสิทธิภาพอัตรารูจําไดในระดับดี ซึ่งเมื่อเปรียบเทียบ
กบัการรูจาํแบบ EigenFace และ EigenFace แบบใชฐานขอมลู
มุมมองจริง พบวาการรูจําใบหนาที่วิจัยข้ึนมีประสิทธิภาพ
ทีดี่กวา โดยมอัีตราการรูจาํเฉลีย่ที ่84.97%

แนวทางการวิจัยตอ คือการเพิ่ มขอบเขตการรูจําไปสู
การแกปญหาลักษณะอ่ืนๆ เชน  Occlusions, Illumination,

Expression เปนตน ทั้งนี้ยังรวมไปถึงการใชภาพที่มีความ
ละเอียดเพิ่มมากข้ึนที ่ 16 และ 32  บิต/พิกเซล นอกจากนี้
ผูวจิยัไดวางแนวคดิทีจ่ะนาํเทคนคิการรูจาํใบหนาแบบอ่ืน เชน
Gabor filters, Neural Network, LDA, KPCA เขามาใชใน
งานวจิยัเพือ่ทดสอบหาประสทิธิภาพการรูจาํ ในงานวจิยัลาํดับ
ตอไปดวย
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