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การพยากรณ์แนวโน้มการเลือกสาขาของผู้สมัครเข้าศึกษาต่อระดับปริญญาตรี  

โดยใช้เทคนิคเหมืองข้อมูล

The Prediction of Bachelor Admission Trends in the University  

Using Data Mining Techniques

บทคัดัย่่อ

	 ปััญหาจำำ�นวนนัักศึึกษาลดลงส่่ งผลกระทบ ต่่อ

หลายมหาวิิทยาลััยทั่่ �วโลกทั้้ �งในปััจจุุบัันและอนาคต 

และปััจจุุบันัมหาวิทิยาลัยัมีจีำำ�นวนเพิ่่�มขึ้้�นทั้้ �งมหาวิทิยาลัยั

ภาครััฐและภาคเอกชน แต่่อััตราลงทะเบีียนเรีียน

ในมหาวิทิยาลัยัลดลง ทำำ�ให้เ้กิดิการแข่ง่ขันัระหว่า่งมหาวิทิยาลัยั

ในการรับัสมัคัรนัักศึึกษา งานวิิจัยันี้้�มีีวัตัถุุประสงค์์เพื่่�อ

พยากรณ์์แนวโน้้มการเลืือกสาขาของผู้้�สมัคัรเข้า้ศึกึษาต่่อ

ระดับัปริิญญาตรีี และเพื่่�อใช้้ในการตัดัสินิใจการจัดัสรร

ทรัพัยากรและพัฒันาหลักัสููตรของมหาวิทิยาลัยั โดยใช้้

เทคนิิคเหมืืองข้้อมููล แบบจำำ�ลองที่่�ใช้้ในการพยากรณ์์

ประกอบด้ว้ย 3 รููปแบบ ได้แ้ก่ ่นาอีฟีเบย์ ์การถดถอยโลจิสิติกิส 

และต้้นไม้้ตัดัสินิใจ การวิิจัยัครั้้ �งนี้้�ใช้้ชุุดข้้อมููลจากระบบ

สารสนเทศงานทะเบีียนของสำำ�นัักส่่ง เสริิมวิิชาการ  

และงานทะเบียีน มหาวิทิยาลัยัราชภัฏันครปฐม เป็็นชุดุข้อ้มููล

นัักศึกึษาระดับัปริญิญาตรี ี มหาวิทิยาลัยัราชภัฏันครปฐม 

ตั้้ �งแต่่ปีีการศึกึษา พ .ศ. 2557 - พ .ศ. 2561 จำำ�นวนทั้้ �งสิ้้�น 

89,847 รายการ ผลการปรียีบเทียีบประสิทิธิภิาพการจำำ�แนกข้อ้มููล

แบบจำำ�ลองของการพยากรณ์์ด้ว้ยวิธิีกีารตรวจสอบแบบไขว้ ้

พบว่่า ผลการวัดัประสิทิธิภิาพแบบจำำ�ลองต้น้แบบที่่�ดีทีี่่�สุุด

คืือ การถดถอยโลจิสิติกิส์ ์ โดยให้ค้่่าความถููกต้อ้ง 61.3% 

งานวิจิัยันี้้�สามารถนำำ�ไปประยุกุต์ใ์ช้ใ้นการคาดการณ์์แนวโน้้ม

การเลืือกสาขาของผู้้�สมัคัรเข้า้ศึกึษาต่่อระดับัปริญิญาตรี ี

การตััดสิินใจเชิิงกลยุุทธ์์ และการจััดสรรทรััพยากร

ของมหาวิทิยาลัยั
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Abstract

	 The declining number of students has become a pressing issue, 

impacting many universities worldwide, both in the present 

and the future. Currently, there is an increase in the number 

of public and private universities. However, university enrollment 

rates are decreasing, leading to intensified competition among 

universities for student admissions. The objective of this 

research is to predict fields of study trends in Bachelor degree 

of University applicants and to use this information for 

decision-making, resource allocation, and university curriculum 

development by using Data Mining Technique. The predictive 

models in this study comprise 3 formats: Naïve Bayes, 

Logistic Regression and Decision Tree. The dataset used in 

this research is sourced from the information system of 

the Academic Promotion and Registration Division at 

Nakhon Pathom Rajabhat University, encompassing undergraduate 

student records from the academic years 2014 to 2018, 

totaling 89,847 records. The results of comparing the performance 

of data classification models using K-Fold Cross Validation 

revealed that the best-performing prototype model is Logistic 

Regression, with an accuracy of 61.3%. This research can be 

applied to predict trends in prospective undergraduate 
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students' selection of academic majors, inform strategic 

decision-making, and facilitate resource allocation within 

the university.

Keywords: Data Mining, Prediction, NaÏve Bayes, Logistic 

Regression, Decision Tree.

1.	 บทนำำ�

	 วิกิฤตการศึกึษาได้ส้่ง่กระทบต่่อหลายมหาวิทิยาลัยัทั่่ �วโลก

ในแง่ข่องจำำ�นวนนักัศึกึษาที่่�ลดลง [1] เน่ื่�องจากการเปลี่่�ยนแปลง

ทางประชากรศาสตร์ค์รั้้ �งใหญ่่ในศตวรรษนี้้� [2] อัตัราการเติบิโต

ของประชากรลดลง [3] ประกอบกับัปััจจุุบันัมหาวิทิยาลัยั

มีจีำำ�นวนเพิ่่�มขึ้้�นและเติบิโตอย่า่งรวดเร็ว็ทั้้ �งมหาวิทิยาลัยัภาครัฐั

และภาคเอกชน แต่่อัตัราการลงทะเบียีนเรียีนในมหาวิทิยาลัยัลดลง 

เมื่่�อการลงทะเบียีนเรียีนลดลงทำำ�ให้เ้กิดิการแข่ง่ขันัระหว่า่ง

มหาวิทิยาลัยัในการรับัสมัคัรนัักศึกึษาสููงขึ้้�น เพื่่�อแย่่งชิงิ

จำำ�นวนนักัศึกึษาตามที่่�ตั้้ �งเป้้าหมายไว้ ้มหาวิทิยาลัยัได้เ้ปลี่่�ยน

รููปแบบการดำำ�เนิินงานเป็็นเชิงิพาณิิชย์เ์พื่่�อดึงึดููดนักัศึกึษา 

มีกีารแข่ง่ขันัทางการตลาดเพื่่�อสร้า้งจุดุเด่น่และดึงึดููดให้น้ักัศึกึษา

เข้า้มาสมัคัรเรียีน เกิดิหลักัสููตรการเรียีนการสอนรููปแบบใหม่ ่

โครงการรับัตรง โควต้้าพิเิศษ และทุุนการศึกึษาต่่าง ๆ 

ทำำ�ให้น้ักัศึกึษามีทีางเลืือกเพิ่่�มมากขึ้้�นในการตัดัสินิใจเข้า้ศึกึษาต่่อ 

แต่่ส่่งผลต่่อคุุณภาพการศึึกษา เน่ื่�องจากมหาวิิทยาลัยั

ต้้องลดมาตรฐานการรัับเข้้าเรีียน โดยมีีความเข้้มงวด

ในการรับัสมัคัรลดลง [4] - [6] 

	 จากปััญหาดังักล่า่ว ส่ง่ผลกระทบต่่อมหาวิทิยาลัยัทั้้ �งในปััจจุบุันั

และอาจจะเป็็นปััญหาระยาวที่่�กำำ�ลังัจะเกิิดขึ้้�นในอนาคต 

เพราะความสามารถในการอยู่่�รอดและความยั่่ �งยืืน

ของมหาวิทิยาลัยัขึ้้�นอยู่่�กับัจำำ�นวนนักัศึกึษา เน่ื่�องจากรายได้้

ของมหาวิทิยาลัยัส่่วนหนึ่่�งมาจากค่่าธรรมเนีียมการศึกึษา 

รายได้ส้่ว่นนี้้�สามารถใช้ใ้นการดำำ�เนิินงานต่่าง ๆ  ภายในมหาวิทิยาลัยั 

เช่่น การพัฒันาและปรับัปรุุงหลักัสููตร การเพิ่่�มศักัยภาพ

ของอาจารย์์และนัักศึกึษา การจัดัสรรทรัพัยากร เป็็นต้้น 

จำำ�นวนนัักศึกึษาจึงึมีคีวามสำำ�คัญัมาก เพราะยิ่่�งนัักศึกึษา

มีจีำำ�นวนมากเท่า่ไร มหาวิทิยาลัยัจะได้ร้ับัรายได้ม้ากขึ้้�น

	 ดังันั้้ �นทางรอดจากวิกิฤตทางการศึกึษาในยุุคที่่�จำำ�นวน

นัักศึึกษาลดลง เพื่่�อให้้มหาวิทิยาลัยัอยู่่�รอดในระยะยาว 

มหาวิทิยาลัยัควรเตรียีมการเพื่่�อรองรับัการเปลี่่�ยนแปลงในอนาคต 

ต้อ้งมีกีารปรับัตัวัการวางแผนในการดำำ�เนิินงาน และสร้า้งกลยุทุธ์์

เพื่่�อสร้า้งความได้เ้ปรียีบทางการแข่ง่ขันั มหาวิทิยาลัยัควรประยุกุต์์

ใช้เ้ทคนิิคเหมืืองข้อ้มููลในด้า้นการศึกึษา ซึ่่�งเป็็นเทคนิิคที่่�ได้ร้ับั

ความสนใจอย่า่งมากในช่ว่งไม่ก่ี่่�ปีีที่่�ผ่า่นมา [7] โดยใช้เ้ทคนิิค

เหมืืองข้อ้มููลเพื่่�อพยากรณ์์แนวโน้้มการเลืือกสาขาของผู้้�สมัคัร

เข้า้ศึกึษาต่่อระดับัปริญิญาตรี ีเน่ื่�องจากการพยากรณ์์ว่า่นักัศึกึษา

มีแีนวโน้้มเลืือกสาขาใดในระดับัปริญิญาตรีถีืือเป็็นสิ่่�งสำำ�คัญั 

เป็็นความต้อ้งการที่่�สำำ�คัญัและเร่ง่ด่ว่นในมหาวิทิยาลัยัส่ว่นใหญ่่ 

เน่ื่�องจากขั้้ �นตอนการรับัเข้า้เรียีนเป็็นขั้้ �นตอนที่่�สำำ�คัญัขั้้ �นตอนหนึ่่�ง

ในมหาวิิทยาลััย และเป็็นขั้้ �นตอนที่่�ใช้้เวลานาน [8] 

มหาวิิทยาลััยส่่วนใหญ่่กำำ�ลังัเผชิญิกับัความท้า้ทายในการ

วิเิคราะห์์ข้้อมููลขนาดใหญ่่แทนวิธิีีทางสถิิติิแบบเดิิม [9] 

เพราะการประยุกุต์ใ์ช้เ้ทคนิิคเหมืืองข้อ้มููลในด้า้นการศึกึษา

ช่ว่ยให้ม้หาวิทิยาลัยัได้เ้ปรียีบทางการแข่ง่ขันั

	 จุุดประสงค์์ของงานวิิจััยนี้้� เพื่่�อพััฒนาแบบจำำ�ลอง

การพยากรณ์์แนวโน้้มการเลืือกสาขาของผู้้�สมัคัรเข้า้ศึกึษาต่่อ

ระดับัปริญิญาตรี ีและเพื่่�อใช้ใ้นการตัดัสินิใจและจัดัสรรทรัพัยากร

และพัฒันาหลักัสููตรของมหาวิทิยาลัยั การเปรียีบเทีียบ

ประสิทิธิภิาพของอัลักอริทิึมึการเรียีนรู้้�ของเครื่่�อง (Machine 

Learning Algorithms) ที่่ �ใช้้สำำ�หรับัการพยากรณ์์ ได้้แก่่ 

เทคนิิคนาอีฟีเบย์ ์เทคนิิคการถดถอยโลจิสิติกิส์ ์และเทคนิิค

ต้น้ไม้ต้ัดัสินิใจ  โดยชุุดข้อ้มููลที่่�ใช้ใ้นการศึกึษานี้้�ได้ม้าจาก

ระบบสารสนเทศงานทะเบียีนของสำำ�นัักส่่งเสริมิวิชิาการ

และงานทะเบียีน มหาวิทิยาลัยัราชภัฏันครปฐม เป็็นชุดุข้อ้มููล

นัักศึกึษาระดับัปริญิญาตรี ี มหาวิทิยาลัยัราชภัฏันครปฐม 

ตั้้ �งแต่่ปีีการศึกึษา พ.ศ. 2557 - พ.ศ. 2561 

	 ผลลัพัธ์ข์องงานวิจิัยันี้้� ช่ว่ยให้ม้หาวิทิยาลัยัสามารถคาดการณ์์

แนวโน้้มการเลืือกสาขาของผู้้�สมัคัรเข้า้ศึกึษาต่่อระดับัปริญิญาตรี ี

ช่่วยคาดการณ์์จำำ�นวนหลัักสููตรในอนาคตที่่�ตอบสนอง

ต่่อความต้อ้งการของผู้้�เรียีน การวางแผนเชิงิกลยุทุธ์ส์ำำ�หรับั

พัฒันาหลักัสููตรใหม่ ่การวิเิคราะห์แ์ละตัดัสินิใจการรับัเข้า้เรียีน 

นอกจากนั้้ �นยังัสามารถวิเิคราะห์แ์นวโน้้มและผลลัพัธ์ร์ายได้้

ของมหาวิทิยาลัยั ซึ่่�งมีคีวามสำำ�คัญัต่่อการตัดัสินิใจวางแผน

กลยุุทธ์์และจัดัสรรทรัพัยากรในอนาคตได้้อย่่างแม่่นยำำ�  

ตลอดจนเพิ่่�มศักัยภาพในการบริหิารงานและนักัศึกึษา [10] - [12] 

โดยผู้้�ใช้ส้ามารถดููผลลัพัธ์ก์ารรายงานแนวโน้้มการเลืือกสาขา

ของผู้้�สมัคัรเข้า้ศึกึษาต่่อระดับัปริญิญาตรีผี่า่นเว็บ็แอปพลิเิคชันั
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2.	 ทฤษฎีีและงานวิิจัยัที่่�เก่ี่�ยวข้้อง

	 2.1 ทฤษฎีีที่่�เก่ี่�ยวข้้อง

	 เทคนิิคเหมืืองข้้อมููล เป็็นกระบวนการค้้นหาความรู้้�

จากข้อ้มููลจำำ�นวนมาก เพื่่�อค้น้หาความสัมัพันัธ์แ์ละรููปแบบ

ที่่�เป็็นประโยชน์์ ประเภทการทำำ�เหมืืองข้อ้มููล เช่น่ การจำำ�แนก

ประเภทข้อ้มููล (Classification) การจัดักลุ่่�มข้อ้มููล (Clustering) 

เป็็นต้้น [13] ส่่วนการทำำ�เหมืืองข้อ้มููลด้า้นการศึกึษา คืื อ 

การดึงึข้อ้มููลที่่�เป็็นประโยชน์์จากชุดุข้อ้มููลที่่�สร้า้งขึ้้�นในขอบเขต

เกี่่�ยวกับัด้า้นการศึกึษา เพื่่�อการวิเิคราะห์เ์ชิงิคาดการณ์์ต่่าง ๆ  

สามารถนำำ�ไปใช้้ในการพััฒนาและปรัับปรุุงคุุณภาพ

ทางการศึกึษา [14] เช่น่ การพยากรณ์์การสมัคัรเรียีน ผลการเรียีน 

การลาออก และศักัยภาพในการสำำ�เร็จ็การศึกึษา เป็็นต้น้

	 อนุุกรมเวลา (Time Series) คืื อ ลำ ำ�ดับัของตัวัแปรที่่�มีี

ระยะห่า่งเท่า่กันั เป็็นชุดุของข้อ้มููลที่่�เก็บ็รวบรวมและเกิดิขึ้้�น

ตามลำำ�ดับัเวลา ณ ช่ว่งเวลาใดเวลาหนึ่่�ง (t) ช่ว่งเวลานี้้�อาจจะ

เป็็นหน่่วยเวลา เช่่น นาทีี ชั่่  �วโมง และปีี เป็็นต้้น [15] 

ชุดุข้อ้มููลจะถููกกำำ�หนดด้ว้ยเวลา มีคีวามต่่อเน่ื่�องและเพิ่่�มขึ้้�น

ภายใต้เ้วลา จึงึจำำ�เป็็นต้อ้งเก็บ็ข้อ้มููลอย่า่งละเอียีดและต่่อเนื่่�อง

ตามระยะเวลาที่่�ต้อ้งการ เช่น่ การสังัเกตรายชั่่ �วโมงเกี่่�ยวกับั

กระบวนการผลิติทางวิทิยาศาสตร์ ์ลำ ำ�ดับัของสินิค้า้ที่่�ขาย

ในซุุปเปอร์์มาร์์เก็็ต  เป็็นต้้น การวิิเคราะห์์อนุุกรมเวลา

จึงึมีคีวามสำำ�คัญัมากในด้า้นสถิติิ ิ[16]

	 เทคนิิคนาอีฟีเบย์ ์เป็็นอัลักอริทิึมึที่่�ไม่ซ่ับัซ้อ้นจึงึเป็็นที่่�นิิยม

ใช้ส้ำำ�หรับัการพยากรณ์์ มี ปีระสิทิธิภิาพในการคำำ�นวณสููง 

มีคีวามแม่น่ยำำ�ในการจำำ�แนกประเภทที่่�ดี ี[17] เป็็นอัลักอริทิึมึ

ที่่�ถููกสร้้างขึ้้�นด้้วยหลัักความน่่าจะเป็็นแบบมีีเงื่่�อนไข 

โดยคุุณลักัษณะทั้้ �งหมดเป็็นอิสิระต่่อกันั [18] และคำำ�นวณ

ความน่่าจะเป็็นภายหลังัจากการพิจิารณาจากความน่่าจะเป็็น

ก่่อนหน้้า [19] ดังัสมการที่่� 1

		  P(B ǀ A)	 =				    (1)

	 P (B | A) คืื อ ความน่่าจะเป็็นที่่�จะเกิิดเหตุุการณ์์ B  

เมื่่�อเกิดิเหตุุการณ์์ A ขึ้้�นก่่อน

	 P (A | B) คืื อ ความน่่าจะเป็็นที่่�จะเกิิดเหตุุการณ์์ A  

เมื่่�อเกิดิเหตุุการณ์์ B ขึ้้�นก่่อน

	 P (A) คืือ ความน่่าจะเป็็นที่่�จะเกิดิเหตุุการณ์์ A

	 P (B) คืือ ความน่่าจะเป็็นที่่�จะเกิดิเหตุุการณ์์ B

P(A ǀ B) x P(B) 
P(A) 

	 เทคนิิคการถดถอยโลจิสิติกิส์ ์เป็็นแบบจำำ�ลองเชิงิเส้น้ทั่่ �วไป 

(Generalized Linear Model) [20] เป็็นอัลักอริทิึมึการเรียีนรู้้�

ของเครื่่�องแบบมีผีู้้�สอน ใช้ใ้นการทำำ�นายตัวัแปรตามแบบหมวดหมู่่� 

โดยสามารถใช้้ชุุดข้้อมููลแบบต่่อเน่ื่� องและไม่่ต่่อเน่ื่� อง

สำำ�หรับัประมาณค่า่น่่าความจะเป็็นและจัดัประเภทข้อ้มููลใหม่ ่[21] 

มีแีนวคิดิที่่�แตกต่่างจากนาอีฟีเบย์ท์ี่่�มีคีุณุลักัษณะเป็็นอิสิระต่่อกันั 

แ ต่่การถดถอยโลจิิสติิกส์์จ ะวิิ เคราะห์์คุุณลัักษณะ 

โดยมีคีุณุสมบัตัิริ่ว่มกันั [22]

	 เทคนิิคต้น้ไม้ต้ัดัสินิใจ เป็็นอัลักอริทิึมึที่่�นิิยมใช้ใ้นการพยากรณ์์

สำำ�หรับัการจำำ�แนกหมวดหมู่่�ข้อ้มููล ส ามารถวิเิคราะห์ข์้อ้มููล

ที่่�มีคีวามซับัซ้อ้นในรููปแบบที่่�ง่า่ย โดยเป็็นอัลักอริทิึมึแผนผังั

การตัดัสินิใจที่่�มีลีักัษณะเป็็นโครงสร้า้งข้อ้มููลชนิิดลำำ�ดับัชั้้ �น [23] 

ประกอบด้ว้ยโหนดที่่�อยู่่�บนสุดุแสดงถึงึคุณุลักัษณะ และกิ่่�งก้า้น

ของโหนดที่่�แสดงถึงึค่า่ที่่�เป็็นไปได้ ้ โดยผู้้�วิจิัยันำำ�อัลักอริทิึมึ

แบบ ID3 (Iterative Dichotomiser 3) มาใช้ใ้นการทดลอง 

ซึ่่�งเป็็นอัลักอริทิึมึพื้้�นฐานที่่�ใช้ใ้นการสร้า้งแผนผังัการตัดัสินิใจ

จากชุดุข้อ้มููล โดยใช้ท้ฤษฎีสีารสนเทศ (Information Theory) 

เพื่่�อกำำ�หนดคุณุลักัษณะที่่�มีขี้อ้มููลมากที่่�สุดุ [24] และสร้า้งต้น้ไม้้

จากบนลงล่า่งโดยไม่ม่ีกีารย้อ้นกลับั ข้อ้มููลที่่�ได้น้ั้้ �นใช้เ้พื่่�อเลืือก

คุณุลักัษณะที่่�มีปีระโยชน์์ที่่�สุดุสำำ�หรับัการจำำ�แนกประเภท [25]

	 การตรวจสอบแบบไขว้ ้(K-Fold Cross Validation) เป็็นวิธิีกีาร

ทดสอบประสิทิธิภิาพแบบจำำ�ลองที่่�ได้ร้ับัความนิยิมโดยวิธิีกีาร

กำำ�หนดส่ว่นของข้อ้มููล ข้อ้มููลจะถููกแบ่ง่ออกเป็็นข้อ้มููลการฝึึก 

(Training Data) และข้้อมููลการทดสอบ (Testing Data) 

การแบ่ง่ข้อ้มููลออกเป็็นหลาย ๆ  ส่ว่นนี้้�เรียีกว่า่ k-cross validation 

โดยข้อ้มููลจะถููกแบ่ง่ออกเป็็น k ส่ว่น ข้อ้มููลแต่่ละส่ว่นจะเท่า่กันั 

ประกอบด้ว้ย k-1 fold เป็็นข้อ้มููลการฝึึก และ 1-fold เป็็นข้อ้มููล

การทดสอบ [13] 

	 คอนฟิิวชันัเมทริกิซ์ ์(Confusion Matrix) เป็็นเครื่่�องมืือที่่�ใช้้

สำำ�หรัับประเมิินผลลััพธ์์ของแบบจำำ�ลองการพยากรณ์์ 

โดยต้้องวััดประสิิทธิิภาพของแบบจำำ�ลองก่่อนนำำ�ไปใช้ ้

ซึ่่�งถืือเป็็นหนึ่่�งขั้้  �นตอนที่่�มีคีวามสำำ�คัญัในการสร้า้งแบบจำำ�ลอง

เพื่่�อประเมิินว่่าอััลกอริิทึึมที่่�ใช้้นั้้ �นมีีประสิิทธิิภาพ  [21] 

โดยนำำ�ผลลัพัธ์ท์ี่่�ได้จ้ากแบบจำำ�ลองมาสร้า้งตารางคอนฟิิวชันัเมทริกิซ์ ์

และประเมินิแบบจำำ�ลองด้ว้ยตัวัชี้้�วัดัค่า่ความถููกต้อ้ง (Accuracy) 

ค่่าความแม่่นยำำ�  (Precision) ค่ ่าความระลึึก (Recall) 

และค่า่ประสิทิธิภิาพโดยรวม (F1 Score) [26] ดังัตารางที่่� 1
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ตารางท่ี่ � 1 คอนฟิิวชันัเมทริกิซ์์

Prediction

Positive Negative

Actual Positive
True Positive 

(TP)

False Negative 

(FN)

Negative
False Positive 

(FP)

True Negative 

(TN)

	 จากตารางที่่� 1 ค่า่ที่่�ได้จ้ากการทำำ�นาย มีรีายละเอียีดดังันี้้�

	 ค่า่ TP คืือ จำำ�นวนข้อ้มููลที่่�จำำ�แนกมีผีลการทำำ�นาย เป็็นบวก 

มีคี่า่เป็็นบวก 

	 ค่า่ TN คืือ จำำ�นวนข้อ้มููลที่่�จำำ�แนกมีผีลการทำำ�นาย เป็็นลบ 

มีคี่า่เป็็นลบ

	 ค่า่ FP คืือ จำำ�นวนข้อ้มููลที่่�จำำ�แนกผิดิมีผีลการทำำ�นายเป็็นบวก 

มีคี่า่เป็็นลบ 

	 ค่า่ FN คืือ จำำ�นวนข้อ้มููลที่่�จำำ�แนกผิดิมีผีลการทำำ�นาย เป็็นบวก 

มีคี่า่เป็็นบวก

	 2.2 งานวิิจัยัที่่�เก่ี่�ยวข้้อง

	 Terada Pinyo [27] ได้้ศึึกษาเกี่่�ยวกับัการรายงานผล 

การวิเิคราะห์ถ์ดถอยโลจิสิติกิส์ส์ำำ�หรับังานวิจิัยั พบว่า่ การวิเิคราะห์์

ถดถอยโลจิสิติกิส์เ์ป็็นกระบวนการวิจิัยัที่่�นิิยมใช้ส้ำำ�หรับังานวิจิัยั

เพื่่�อทำำ�นายว่า่เหตุุการณ์์หนึ่่�ง ๆ  จะเกิดิขึ้้�นหรืือไม่ ่เกิดิขึ้้�นได้้

มากน้้อยเพียีงใด โดยการคัดัเลืือกตัวัแปรทำำ�นายที่่�เหมาะสม

เพื่่�อทำำ�ให้เ้ปอร์เ์ซ็น็ต์ค์วามถููกต้อ้งของการทำำ�นายมีคี่า่สููงสุดุ

	 Selvaprabu Jeganathan และคณะ [28] ได้ศ้ึกึษาเกี่่�ยวกับั

การพยากรณ์์การรับัเข้า้เรียีนระบบบัณัฑิติศึกึษา โดยใช้เ้ทคนิิค

การจำำ�แนกประเภท ได้แ้ก่่ การถดถอยโลจิสิติกิส์ ์นาอีฟีเบย์ ์

และต้น้ไม้ต้ัดัสินิใจ ซึ่่�งการใช้เ้ทคนิิคเหมืืองข้อ้มููลสามารถช่ว่ย

ในการตัดัสินิใจเชิงิกลยุทุธ์ ์การพยากรณ์์การรับัเข้า้ศึกึษาต่่อ 

กระบวนการรับัสมัคัร การปรับัปรุงุผลการเรียีนของนักัศึกึษา เป็็นต้น้ 

จากการทดลองพบว่า่การถดถอยโลจิสิติกิส์ม์ีปีระสิทิธิภิาพ

สููงสุดุในการพยากรณ์์

	 Pornthep Rojanavasu [1] ได้ว้ิเิคราะห์ข์้อ้มููลด้า้นการศึกึษา

โดยใช้ก้ฎของความสัมัพันัธ์ ์(Association Rule) การจำำ�แนก

ประเภทข้อ้มููล และต้้นไม้ต้ัดัสินิใจด้้วยวิธิี ี ID3 เพื่่�อช่่วย

ในการวางแผนการรับัเข้า้เรียีน การตัดัสินิใจเกี่่�ยวกับัเกรดเฉลี่่�ย 

และข้อ้มููลนักัศึกึษาที่่�สำำ�เร็จ็การศึกึษาเพื่่�อทำำ�นายหลังัสำำ�เร็จ็

การศึกึษา พบว่า่ เทคนิิคเหมืืองข้อ้มููลสามารถช่ว่ยกระบวนการ

ภาพท่ี่ � 1 กรอบแนวคิดิงานวิจิัยั

รับัเข้า้เรียีน โดยมีคีวามสัมัพันัธ์์อย่่างมีนีััยสำำ�คัญัระหว่่าง

ภููมิภิาค ชื่่�อสาขา คณะและจังัหวัดั ผลลัพัธ์น์ี้้�ช่ว่ยตอบสนอง

ต่่อความต้อ้งการเข้า้ศึกึษาต่่อ และสามารถทำำ�นายการมีงีาน

ของนักัศึกึษา โดยสาขามีคีวามสำำ�คัญัต่่อการประกอบอาชีพี

ในอนาคตของนักัศึกึษา

3.	วิ ธีีดำำ�เนิินการวิิจัยั 

	 ขั้้ �นตอนของงานวิจิัยัได้้ดำำ�เนิินการตามกรอบแนวคิดิ 

CRISP-DM โดยเริ่่�มจากการเก็บ็รวบรวมข้อ้มููลและศึกึษา

ความสัมัพันัธ์์ข้้อมููล แปลงข้้อมููลให้้อยู่่�ในรููปแบบ CSV  

หลังัจากนั้้ �นจัดัเตรียีมข้อ้มููลเพื่่�อให้เ้หมาะสมกับัแบบจำำ�ลอง [29] 

สร้า้งแบบจำำ�ลอง การประเมินิผลและการนำำ�ไปใช้ ้ โดยสรุปุ

วิธิีดีำำ�เนิินการวิจิัยั ดังัภาพที่่� 1

	 3.1 การรวบรวมข้้อมูลู (Data Collection)

	 มหาวิทิยาลัยัได้จ้ัดัเก็บ็ข้อ้มููลเกี่่�ยวกับันักัศึกึษาทั้้ �งหมด

ลงในระบบอิเิล็ก็ทรอนิิกส์ ์ โดยชุุดข้อ้มููลที่่�ใช้ใ้นการศึกึษานี้้�

ได้ม้าจากระบบสารสนเทศงานทะเบียีนของสำำ�นักัส่ง่เสริมิวิชิาการ

และงานทะเบียีน มหาวิทิยาลัยัราชภัฏันครปฐม เป็็นชุดุข้อ้มููล

นัักศึกึษาระดับัปริญิญาตรี ี มหาวิทิยาลัยัราชภัฏันครปฐม 

ตั้้ �งแต่่ปีีการศึกึษา พ.ศ. 2557 - พ.ศ. 2561 จำำ�นวน 89,847 รายการ 

โดยแบ่ง่ชุดุข้อ้มููลออกเป็็น 3 ส่ว่น ได้แ้ก่่ ข้อ้มููลด้า้นการสมัคัรเรียีน 

ข้อ้มููลด้า้นนักัศึกึษา และข้อ้มููลผู้้�สำำ�เร็จ็การศึกึษา 

	 ตััวอย่่างชุุดข้้อมููล ได้้แก่่ ข้้อมููลวุุฒิิการศึึกษาและ

ผลการศึกึษาเดิมิของผู้้�สมัคัร ข้อ้มููลการสมัคัรเรียีน ข้อ้มููลสาขา
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ตารางท่ี่ � 2 คุณุลักัษณะจากข้อ้มูลูนักัศึกึษา

Table Field Name Description

Student_data
STUDENTID

Student identification 

number.

STUDENTSEX Female, Male

BIRTHDATE Date of Birth.

ENTRYDEGREE entry degree' Student.

HOMEPROVINCEID
Province student 

address. 

STUDENTSTATUS Student status Id.

ADMITACADYEAR Year'student entry. 

LEVELID Number of level.

FACULTYID Number of faculty.

PROGRAMCODE Number of program.

DEGREEID Number of degree.

ADMITDATE Date'student entry.

FINISHDATE Date'student out/finish.

COUNTTERNSTD
Count semester student 

enroll.

Graduate_data
APPROVEYEAR

Year of Student 

graduate.

STUDENTID Number of student.

WORKINGSTATUS Work status Id

OFFICEPROVINCEID Province graduate office.

WORKINGSALARY Income per mo graduate.

WORKINGPOSITION Work position graduate.

Applicant_data ACADYEAR Year of applicant.

APPLICANTID Number of applicant.

QUOTACODE Number of program 
applicant.

Table Field Name Description

Applicant_data BLOODGROUP Blood of applicant.

BIRTHDATE Date of birth 
applicant.

BIRTHPROVINCEID Province of birth 
applicant.

HOMEPROVINCEID Province of address 
applicant.

ENTRYDEGREEDES Degree of applicant.

Level LEVELID Number of level.

LEVELNAME Name of level.

Degree DEGREEID Number of degree.

DEGREENAME Name of degree.

Faculty FACULTYID Number of faculty.

FACULTYNAME Name of faculty.

Program PROGRAMID Number of program.

PROGRAMNAME Name of program.

Province PROVINCEID Number of province.

PROVINCENAME Name of province.

Quota QUOTAID Number of  
Quotadetails.

QUOTADETAILS Name of Quotadetails.

ที่่�ผู้้�สมัคัรเลืือก ข้อ้มููลผลการสมัคัรเรียีน ข้อ้มููลผลการศึกึษา 

หน่่วยกิิตที่่�ลงทะเบีียนเรียีน ข้ อ้มููลสถานะของนัักศึึกษา 

และข้อ้มููลสถานะการทำำ�งานของบัณัฑิติ  เป็็นต้น้ โดยสรุุป

คุณุลักัษณะจากข้อ้มููลนักัศึกึษา ดังัตารางที่่� 2

	 3.2 การเตรีียมข้้อมูลู (Data Preparation)

	 ขั้้ �นตอนการเตรีียมชุุดข้้อมููล เพื่่�อ ให้้ได้้ชุุดข้้อมููล

ที่่�เป็็นมาตรฐานและเหมาะสมกับัอัลักอริทิึมึ เน่ื่�องจากชุดุข้อ้มููล

ที่่�รวบรวมจากฐานข้อ้มููลประกอบด้ว้ยคุณุลักัษณะจำำ�นวนมาก 

ข้อ้มููลที่่�ไม่ส่อดคล้อ้งกันั ข้อ้มููลไม่ส่มบููรณ์์หรืือข้อ้มููลที่่�มีคี่า่ว่า่ง 

ในการประมวลผลจึึงต้้องจััดการกัับค่่าข้้อมููลที่่�มีีว่่าง

และทำำ�ข้อ้มููลให้เ้ป็็นมาตรฐาน เน่ื่�องจากอัลักอริทิึมึสามารถ

ประมวลผลและได้ค้่า่ที่่�แม่น่ยำำ�มาจากการนำำ�เข้า้ชุดุข้อ้มููลที่่�ดี ี

โดยการเตรียีมข้อ้มููลมีดีังันี้้� 

		  3.2.1 การล้า้งข้อ้มููล (Data Cleaning) และการจัดัการข้อ้มููล

ที่่�มีคี่า่ว่า่ง (Missing Values) ในการตัดัทิ้้�งรายการที่่�มีขี้อ้มููลสููญหาย 

โดยเลืือกข้อ้มููลที่่�ได้ม้าจากฐานข้อ้มููลว่่าฟิิลด์์ใดที่่�มีคี่่าว่่าง

เป็็นจำำ�นวนมากกว่า่ 50% ขึ้้�นไป จ ะใช้ก้ารตัดัคอลัมัน์์ออก

เพื่่�อไม่่นำำ�มาใช้้ในการประมวลผลข้้อมููล หลัังจากนั้้ �น



บทความวิิจัยั: การพยากรณ์์แนวโน้้มการเลือืกสาขาของผู้้�สมัคัรเข้า้ศึกึษาต่่อระดับัปริญิญาตรี ีโดยใช้เ้ทคนิิคเหมือืงข้อ้มููล

6 7วารสารเทคโนโลยีีสารสนเทศ มจพ. ปีีท่ี่� 21 ฉบับัท่ี่� 1 มกราคม - มิิถุนุายน 2568 วารสารเทคโนโลยีีสารสนเทศ มจพ.ปีีท่ี่� 21 ฉบับัท่ี่� 1 มกราคม - มิิถุนุายน 2568
Vol. 21, No. 1, January - June 2025 Information Technology Journal KMUTNB Vol. 21, No. 1, January - June 2025Information Technology Journal KMUTNB

ภาพท่ี่ � 2 ข้อ้มูลูอนุุกรมเวลาที่่ �สร้า้งจากชุดุข้อ้มูลู

จึงึทำำ�การตรวจสอบข้อ้มููลแต่่ละรายการอีกีครั้้ �ง หากข้อ้มููลที่่�ได้ม้า

มีเีนื้้�อหาภายในไม่่ถึงึ 80% ซึ่่�งส่่วนใหญ่่เกิดิจากนัักศึกึษา

ที่่�มาสมัคัรเรียีน แต่่ไม่ม่าเรียีนจึงึทำำ�ให้ไ้ม่พ่บข้อ้มููลของนักัศึกึษา 

เช่น่ ข้อ้มููลส่ว่นตัวั ผลการเรียีน เป็็นต้น้ จึงึจำำ�เป็็นต้อ้งลบข้อ้มููล

ดังักล่า่วออก เพื่่�อไม่ใ่ห้ข้้อ้มููลที่่�ว่า่งมีจีำำ�นวนมากเกินิความจำำ�เป็็น 

หลังัจากนั้้ �นจึงึทำำ�การเติมิหรืือแทนที่่�ค่า่ที่่�ขาดหาย เพิ่่�มเติมิข้อ้มููล

ที่่�ผิดิพลาด ซึ่่�งอาจเกิดิจากการกรอกข้อ้มููลในระบบที่่�ผิดิพลาด 

เช่น่ วันั/เดืือน/ปีีเกิดิ จาก พ.ศ. เป็็น ค.ศ. ส่ง่ผลให้ร้ะบบคำำ�นวณ

อายุุผิดิพลาด จึึงจำำ�เป็็นต้้องแทนที่่�ด้้วยค่่าเฉลี่่�ยของอายุุ

ที่่�ได้จ้ากการคำำ�นวณในส่ว่นที่่�ไม่เ่กิดิข้อ้ผิดิพลาด แล้ว้นำำ�กลับัมา

ใส่ใ่นข้อ้มููลส่ว่นที่่�ข้อ้ผิดิพลาด เพื่่�อทำำ�ให้ก้ารคำำ�นวนค่า่ต่่าง ๆ  

ที่่�ออกมาภายหลังัไม่ค่ลาดเคลื่่�อนจากค่า่ที่่�ไม่เ่กิดิข้อ้ผิดิพลาด

มากเกินิไป

	 	 นอกจากนั้้ �นยังัตัดัข้อ้มููลที่่�สามารถระบุุตัวัตนของ

นัักศึึกษาออก เช่่น ชื่ ่�อ-นามสกุล ที่่ �อยู่่�  รหััสนัักศึึกษา 

เลขประจำำ�ตัวัประชาชน เบอร์โ์ทรศัพัท์ ์อีเีมลหรืือข้อ้มููลใด ๆ  

ที่่�สามารถระบุุตัวับุุคคลหรืือสิ่่�งที่่�เกี่่�ยวข้อ้งกับัข้อ้มููลส่ว่นตัวั

ของนักัศึกึษาได้จ้ะถููกตัดัออก 

		  3.2.2 การแปลงข้้อมููล (Data Transformation) 

เป็็นกระบวนการแปลงข้อ้มููล และจัดัโครงสร้า้งข้อ้มููลที่่�ซับัซ้อ้น 

เพื่่�อให้ป้ระมวลผลข้อ้มููลได้ง้่า่ยขึ้้�น

	 	 การเตรียีมข้อ้มููลจะนำำ�ชุดุข้อ้มููลที่่�รวบรวมได้ม้าสร้า้ง

เป็็นอนุุกรมเวลาโดยเรียีงตามลำำ�ดับัปีี ระดับัการศึกึษา เกรดเฉลี่่�ย 

และสาขาวิชิา เป็็นต้น้ ตั้้ �งแต่่ปีีการศึกึษา พ.ศ. 2557 - พ.ศ. 2561 

ดังัภาพที่่� 2

	 3.3 การสร้้างแบบจำำ�ลอง (Model)

	 แบบจำำ�ลองที่่�ใช้ใ้นการพยากรณ์์แนวโน้้มการเลืือกสาขา

ของผู้้�สมัคัรเข้า้ศึกึษาต่่อระดับัปริญิญาตรี ี โดยใช้้เทคนิิค

การจำำ�แนกประเภท 3 เทคนิิค ได้แ้ก่่ นาอีฟีเบย์ ์การถดถอย

โลจิสิติกิส์ ์และต้น้ไม้ต้ัดัสินิใจ ซึ่่�งแต่่ละเทคนิิคมีทีั้้ �งส่ง่ผลทางตรง

และทางอ้อ้มต่่อการพยากรณ์์ที่่�แตกต่่างกันั โดยการสร้า้ง

แบบจำำ�ลองใช้้ซอฟต์์แวร์์ RapidMiner ช่ ่วงการทดสอบ

เทคนิิคนั้้ �นซอฟต์์แวร์์จะปรับัแต่่งค่่าที่่�ดีีที่่�สุุดและสรุุปผล 

อย่า่งอัตัโนมัตัิดิ้ว้ยโหมด Turbo Prep

	 3.4 การประเมิินผล (Evaluation)

	 การทดสอบประสิทิธิภิาพของแบบจำำ�ลองด้ว้ยวิธิี ี10-fold 

cross validation โดยแบ่ง่ข้อ้มููลออกเป็็น 10 ส่ว่น แต่่ละส่ว่นมีี

จำำ�นวนข้อ้มููลเท่า่กันั ข้อ้มููลจำำ�นวน 9 ส่ว่น ใช้ส้ำำ�หรับัการฝึึก

แบบจำำ�ลอง และข้้อมููลชุุดที่่� เหลืือใช้้สำำ�หรัับทดสอบ 

ซึ่่�งจะทำำ�วนซ้ำำ��ไปจนครบ 10 ครั้้ �ง 

	 การประเมิินผลลััพธ์์ประสิิทธิิภาพของแบบจำำ�ลอง

การพยากรณ์์โดยใช้ค้อนฟิิวชันัเมทริกิซ์ ์ประกอบด้ว้ยตัวัชี้้�วัดั

ค่่าความถููกต้้อง ค่่าความแม่่นยำำ� ค่่าความระลึึก และ

ค่า่ประสิทิธิภิาพโดยรวม โดยมีรีายละเอียีดดังันี้้�

	 ค่่าความถููกต้้อง คืื อ ประสิิทธิิผลของแบบจำำ�ลอง

ที่่�มีีเปอร์์เซ็็นต์์ของจำำ�นวนการทำำ�นายที่่�ถููกต้้องทั้้ �งหมด 

ซึ่่�งเป็็นจำำ�นวนข้อ้มููลที่่�ทำำ�นายถููกของคลาสดังัสมการที่่� 2

	 Accuracy = (TP + TN) / (TP + TN + FP + FN)	 (2)

	 ค่า่ความแม่น่ยำำ� คืือ เปอร์เ์ซ็น็ต์ข์องการสังัเกตเชิงิบวกที่่�ถููกต้อ้ง 

เป็็นการทำำ�นายผลการพยากรณ์์ว่่าทำำ�นายถููกกี่่�เปอร์เ์ซ็น็ต์ ์

ดังัสมการที่่� 3

		  Precision = TP / (TP + FP)		  (3)

	 ค่่าความระลึึก คืื อ เปอร์์เซ็็นต์์ของผลบวกที่่�ทำำ�นาย

ได้อ้ย่า่งถููกต้อ้ง มีคี่า่เป็็นบวกทั้้ �งหมด ดังัสมการที่่� 4

		  Recall = TP / (TP + FN)			   (4)

	 ค่า่ประสิทิธิภิาพโดยรวม คืื อ ค่ า่เฉลี่่�ยของความแม่น่ยำำ� 

และค่า่ความระลึกึ ดังัสมการที่่� 5

		  F1 Score = 2 * (Precision * Recall)

				       / (Precision + Recall)		  (5)
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ตารางท่ี่ � 3 ประสิทิธิภิาพของแบบจำำ�ลองการพยากรณ์

Model
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F 
M
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re

Naïve Bays 60.0% 54.1% 42.5% 47.6%

Logistic 

Regression
61.3% 77.5% 12.1% 20.9%

Decision Tree 45.7% 43.5% 92.1% 59.1%

	 3.5 การนำำ�ไปใช้้งาน (Deployment)

	 จากขั้้ �นตอนก่อ่นหน้้านี้้�ทำำ�ให้ไ้ด้แ้บบจำำ�ลองที่่�เหมาะสมที่่�สุดุ

เพื่่�อใช้เ้ป็็นตัวัแบบในการพยากรณ์์แนวโน้้มการเลืือกสาขา

ของผู้้�สมัคัรเข้า้ศึกึษาต่่อระดับัปริญิญาตรี ีโดยนำำ�แบบจำำ�ลอง

ที่่�ได้ไ้ปพัฒันาในรููปแบบของเว็บ็แอปพลิเิคชันั เพื่่�อให้ผู้้้�ใช้ง้าน

ง่่ายและสะดวก โดยผู้้�วิิจั ัยได้้พััฒนาเว็็บแอปพลิิเคชััน

ด้ว้ยภาษา PHP และใช้ฐ้านข้อ้มููล MySQL และสร้า้ง Graph 

Report จากไลบรารี่่�ของ CanvasJS เพื่่�อเพิ่่�มความสวยงาม

4.	 ผลการดำำ�เนิินงาน

	 ผลการเปรีียบเทีียบประสิิทธิิภาพของแบบจำำ�ลอง

การพยากรณ์์ทั้้ �ง 3 เทคนิิค เพื่่�อหาแบบจำำ�ลองที่่�มีคีวามถููกต้อ้ง

แม่่นยำำ�มากที่่�สุุด และนำำ�มาสร้้างตััวแบบการพยากรณ์์  

จากการเปรียีบเทียีบพบว่า่ เทคนิิคนาอีฟีเบย์ ์มีคี่า่ความถููกต้อ้ง 

60.0% ค่ ่าความแม่่นยำำ�  54.1% ค่ ่าความระลึึก 42.5% 

และค่า่ประสิทิธิภิาพโดยรวม 47.6% เทคนิิคการถดถอยโลจิสิติกิส์ ์

มีคี่า่ความถููกต้อ้ง 61.3% ค่า่ความแม่น่ยำำ� 77.5% ค่า่ความระลึกึ 

12.1% และค่า่ประสิทิธิภิาพโดยรวม 20.9% และเทคนิคิต้น้ไม้้

ตัดัสินิใจ มีคี่า่ความถููกต้อ้ง 45.7% ค่า่ความแม่น่ยำำ� 43.5% 

ค่า่ความระลึกึ 92.1% และค่า่ประสิทิธิภิาพโดยรวม 59.1% 

ดังัตารางที่่� 3

ภาพท่ี่ � 3 ผลการเปรีียบประสิทิธิภิาพของแบบจำำ�ลอง

	 จากตารางที่่� 3 เทคนิิคการถดถอยโลจิสิติกิส์เ์ป็็นแบบจำำ�ลอง

ที่่�มีปีระสิทิธิภิาพดีทีี่่�สุุดที่่�จะให้เ้ปอร์เ์ซ็น็ต์ข์องความถููกต้อ้ง

ในการพยากรณ์์ที่่�มีคี่า่สููงสุดุหากเปรียีบเทียีบกับัแบบจำำ�ลองอื่่�น ๆ 

โดยการเลืือกคุุณลัักษณะ (Feature Selection) ที่่ �ใช้้ใน

การพยากรณ์์นั้้ �นจะนำำ�ค่่าต่่าง ๆ จากการวัดัประสิทิธิภิาพ

มาเลืือกว่า่เทคนิิคใดมีคี่า่ประสิทิธิภิาพมากที่่�สุดุจึงึใช้เ้ทคนิิคนั้้ �น 

ดังัภาพที่่� 3

ภาพท่ี่ � 4 หน้้าจอระบบพยากรณ์

	 หลัังจากทดสอบประสิิทธิิภาพของแบบจำำ�ลองที่่�ใช้้

ในการพยากรณ์์จะได้แ้บบจำำ�ลองต้น้แบบที่่�ดีสีุุดเพื่่�อนำำ�ไป

พัฒันาระบบ เพื่่�อให้ผู้้้�ใช้ส้ามารถดููผลลัพัธ์ผ์่า่นเว็บ็แอปพลิเิคชันั 

ดังัภาพที่่� 4 เป็็นหน้้าจอหลักัของระบบการพยากรณ์์ที่่�แสดงข้อ้มููล

จำำ�นวนการรับัสมัคัรนักัศึกึษา จำำ�นวนนักัศึกึษาที่่�กำำ�ลังัศึกึษาอยู่่� 

จำำ�นวนผู้้�สำำ�เร็จ็การศึกึษา จำำ�นวนการมีงีานทำำ� และแผนภููมิิ

แสดงผลการประเมินิสาขาวิชิาของมหาวิทิยาลัยัราชภัฏันครปฐม
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ภาพท่ี่ � 5 หน้้าจอแสดงผลการประเมินิสาขาวิชิาการจัดัการทั่่ �วไป

	 เว็็บแอปพลิเิคชันัจะแสดงแผนภููมิเิปรียีบเทียีบข้อ้มููล

ของนักัศึกึษาของแต่่ละสาขาและเรียีงลำำ�ดับัตามปีีการศึกึษา 

และสามารถจัดัลำำ�ดับัคะแนนความนิิยม เพื่่�อให้ท้ราบว่า่สาขาใด

ได้ร้ับัความนิิยมในการเข้า้ศึกึษาต่่อ ซึ่่�งการให้ร้ะดับัคะแนน

มีเีกณฑ์ด์ังันี้้�

	 1 คะแนน หมายถึงึ ความนิิยมน้้อยที่่�สุดุ

	 2 คะแนน หมายถึงึ ความนิิยมน้้อย

	 3 คะแนน หมายถึงึ ความนิิยมปานกลาง

	 4 คะแนน หมายถึงึ ความนิิยมมาก

	 5 คะแนน หมายถึงึ ความนิิยมากที่่�สุดุ

	 ตัวัอย่่างหน้้าจอแสดงผลการประเมินิสาขาที่่�ได้้ระดับั

คะแนน 5 คะแนน โดยพิจิารณาจากข้อ้มููลจำำ�นวนนักัศึกึษา

เข้้าศึึกษาต่่อในแต่่ละปีีเป็็นอัันดัับแรก ต ามด้้วยข้้อมููล

ผลการเรียีนของนักัศึกึษา และข้อ้มููลการมีงีานทำำ�ของบัณัฑิติ 

ดังัภาพที่่� 5 สาขาการจัดัการทั่่ �วไปมียีอดจำำ�นวนนัักศึกึษา

เข้า้ศึกึษาต่่อเป็็นจำำ�นวนมากอย่า่งต่่อเน่ื่�อง จึงึได้ร้ะดับัคะแนน 

5 คะแนน

ภาพท่ี่ � 6 หน้้าจอแสดงผลการประเมินิสาขาวิชิาเทคโนโลยีี 

	 	  และนวัตักรรม

ภาพท่ี่ � 7 หน้้าจอสรุปุจำำ�นวนนักัศึกึษาแยกตามคณะ

	 ตัวัอย่า่งสาขาที่่�จำำ�นวนนักัศึกึษาเข้า้ศึกึษาต่่อมีจีำำ�นวนน้้อย 

แต่่มีนีัักศึกึษามีผีลการเรียีนดีแีละการมีงีานทำำ�ของบัณัฑิติ

จำำ�นวนมาก ได้ร้ะดับัคะแนน 5 คะแนนเช่น่กันั ดังัภาพที่่� 6

	 หน้้าจอแสดงเปอร์เ์ซ็น็ต์จ์ำำ�นวนของนักัศึกึษาของแต่่ละคณะ

ของมหาวิทิยาลัยัราชภัฏันครปฐม ดังัภาพที่่� 7

5.	 สรุปุ 

	 การวิิจััยเพื่่�อเปรีียบเทีียบประสิิทธิิภาพแบบจำำ�ลอง

การพยากรณ์์แนวโน้้มการเลืือกสาขาของผู้้�สมัคัรเข้า้ศึกึษาต่่อ

ระดัับปริิญญาตรีี พ บว่่า แบบจำำ�ลองที่่�เหมาะสมที่่�สุุด

ใ ช้้ ใ น ก า ร พ ย า ก ร ณ์์ คืื อ  ก า ร ถ ด ถ อ ย โ ล จิิ สติ ิ ก ส์ ์

โดยมีปีระสิทิธิภิาพดีทีี่่�สุดุที่่�จะให้เ้ปอร์เ์ซ็น็ต์ข์องความถููกต้อ้ง

ในการพยากรณ์์ โดยมีีค่่าสููงสุุดหากเปรีียบเทีียบกัับ

แบบจำำ�ลองอื่่�น ๆ  โดยมีคี่า่ความถููกต้อ้ง 61.3% การพยากรณ์์

แสดงให้้เห็็นถึึงแนวโน้้มจำำ�นวนผู้้�สมััครเข้้าศึึกษาต่่อ

ระดับัปริญิญาตรีใีนปีีการศึกึษาถัดัไป และต้น้ไม้ก้ารตัดัสินิใจ

ให้ค้่า่ความถููกต้อ้งต่ำำ��ที่่�สุดุ 45.7% 

	 ข้อ้เสนอแนะในการวิจิัยั 1) การเลืือกปััจจัยัด้้านอื่่�น ๆ 

อาจจะส่่งผลต่่อการเลืือกสาขาของผู้้�สมัคัรเข้้าศึึกษาต่่อ

ระดับัปริิญญาตรีี เช่่น ปััจจัยัด้้านสภาพทางครอบครัวั 
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ข้้อมููลพฤติิกรรมของผู้้�สมัคัรเรีียน ปััจจััยด้้านหลัักสููตร 

ข้อ้มููลโครงสร้า้งหลักัสููตร ปััจจัยัด้า้นอาจารย์ผ์ู้้�สอน เป็็นต้น้ 

2) การเลืือกเทคนิิคการเรียีนรู้้�ของเครื่่�องประเภทอื่่�น ๆ 

เพื่่�อนำำ�มาเปรียีบเทียีบและวัดัค่า่ความถููกต้อ้ง เพื่่�อให้ไ้ด้อ้ัลักอริทิึมึ

ที่่�มีปีระสิทิธิภิาพมากที่่�สุุด และ 3) ผลการวิจิัยันี้้�สามารถ

นำำ�ไปใช้ป้ระโยชน์์ในการคาดการณ์์แนวโน้้มการเลืือกสาขา

ของผู้้�สมัคัรเข้า้ศึกึษาต่่อระดับัปริญิญาตรีใีนปีีการศึกึษาถัดัไป

ในอนาคต ส ามารถใช้ใ้นการตัดัสินิใจและจัดัสรรทรัพัยากร 

และพัฒันาหลักัสููตรของมหาวิทิยาลัยัได้อ้ย่า่งมีปีระสิทิธิภิาพ

6.	กิ ตติิกรรมประกาศ

	 ขอขอบคุุณ สำ ำ�นัักส่่งเสริิมวิิชาการและงานทะเบีียน 

มหาวิทิยาลัยัราชภัฏันครปฐม ที่่ �ได้อ้นุุญาตให้ใ้ช้ชุุ้ดข้อ้มููล

นักัศึกึษาระดับัปริญิญาตรีเีพื่่�อนำำ�มาใช้ว้ิเิคราะห์ใ์นงานวิจิัยันี้้� 

และสถาบันัวิจิัยัและพัฒันา มหาวิทิยาลัยัราชภัฏันครปฐม 

ที่่�ได้ส้นับัสนุนทุนุในการดำำ�เนิินการวิจิัยั
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